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комбинации параметров. Третий этап − использование evaluate_model для обработки входящих
обучающих данных и возврата обучающих данных модели, проверки точности обученной модели.
При этом происходит разделение обработанного набора данных на обучающий набор и тестовый
набор и использовании двумерного тензора для построения модели. Четвертый этап − построение
моделей LSTM и CNN. Функции построения LSTM и CNN в Керас. проводится многократное
обучение до тех пор, пока не будут достигнуты наилучшие результаты (изменение эпохи, скорости
обучения). Пятый этап заключается в записи процесса тестирования, чтобы визуально увидеть
процесс обучения. Проект реализован на язык Рython.

Используется Kaggle − онлайн-сообщество практиков. Kaggle позволяет пользователям находить
и публиковать наборы данных, исследовать и строить модели в веб-среде data science, сотрудничать с
другими специалистами по обработке данных и инженерами машинного обучения, а также
участвовать в конкурсах для решения задач в области data science. Записную книжку в kaggle можно
отлаживать онлайн, не занимая локальную память, и она работает быстро и может эффективно
выполнять всю работу.
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Пандемия коронавируса подняла дискуссию о важности доступной и точной диагностики
заболеваний легких. Для диагностики пациентов обычно используются рентгеновские снимки
грудной клетки и компьютерная томография (КТ). Однако эти методы сканирования являются
дорогостоящими и могут увеличить риск развития рака в результате облучения. Стетоскоп также
используется для прослушивания легких пациента, но одного человеческого уха недостаточно для
постановки надежного диагноза. Использование машинного обучения (ML) для диагностики
пациентов может снизить риски и затраты. Это также сделает точные прогнозы более доступными в
развивающихся или отдаленных районах.

Основные этапы технологии включают в себя распознавание речи, извлечение признаков и
классификацию моделей [1]. В сети Интернет вещей (ИВ) анализируются изменения в звуках
дыхания для диагностики различных заболеваний легких, включая астму, хроническую
обструктивную болезнь легких (ХОБЛ) и рак легких. В докладе используется алгоритм машинного
обучения с опорными векторами (SVM) и сверточная нейронная сеть (CNN) для анализа и
диагностики звуков дыхания пациента, чтобы проанализировать образцы звуков дыхания и
определить связь с конкретными заболеваниями легких [2]. Запись звуков дыхания с помощью
смартфона может облегчить сбор и анализ голосовых данных для диагностики заболеваний легких.

Выбор звуковой функции для звуковой диагностики имеет решающее значение. Чтобы выбрать
подходящие биты квантования, в рамках проекта выполнено одно и то же извлечение признаков и
классификационный анализ для 5 различных бит квантования, от 4 до 32 бит, после определения
частоты дискретизации и определения соответствующих бит квантования на основе результатов
эксперимента. Система извлекает и помечает особенности звуковых сэмплов в наборе данных, а
затем обучает модель данных с помощью CNN для генерации сценария прогнозирования. После
выбора набора данных надежной классификации необходимо пройти четыре этапа. Первый этап
заключается в извлечении характеристик из аудиофайлов: MFFC, хроматограмма, mel-
спектрограмма, спектральный контраст и центроидные характеристики высоты тона. Второй этап –
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маркировка,  поэтому разделяем звуковые сэмплы на кашляющие и не кашляющие,  на третьем этапа
передаем входные данные в CNN, на последнем − генерируется сценарий прогнозирующей модели.

Проект использует Python для предварительной обработки данных и обучения модели,  PyCharm
и Jupyter  Notebook  для локального развертывания и отладки кода.  Часть облачных вычислений
использует платформу Google Cloud Storage Platform и средство Flask в качестве механизма вызова
интерфейса веб-службы. Чтобы удобнее собирать данные и улучшить пользовательский опыт, в
рамках проекта было разработано приложение для прогнозирования заболеваний легких, платформой
разработки является Android  Studio,  а языком разработки -  Kotlin.  Процесс проекта заключается в
том, чтобы использовать мобильное приложение для сбора звуков дыхания пациента, затем загрузить
их на облачную платформу Google для предварительной обработки данных, затем использовать
сценарий прогнозирования заболевания для анализа данных и, наконец, вернуть результаты анализа в
приложение пользователя для отображения.
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Сеть Интернета вещей для диагностики здоровья человека на основе данных радужной оболочки
глаза может обеспечить более подробную и точную ИТ-диагностику. С точки зрения медицинской
диагностики, технология диагностики и лечения радужной оболочки глаза может помочь врачам
проводить раннее выявление и диагностику таких заболеваний, как катаракта, диабетическая
ретинопатия и другие глазные заболевания [1]. Также технология диагностики заболеваний по
радужной оболочке глаза может быть использована для персонализированного
медицинскогообслуживания, составления индивидуальных планов пациентов на основе ее
характеристик и повышения эффективности лечения [2]. Кроме того, использование машинного
обучения (ML) для диагностики пациентов может снизить радиационный риск и снизить затраты [3].

Основные этапы этой технологии включают получение изображения радужной оболочки глаза,
извлечение признаков, обучение и классификацию моделей. В докладе используется алгоритм
машинного обучения с опорными векторами (SVM) и сверточная нейронная сеть (CNN) для обучения
и диагностики. Изображения радужной оболочки пациентов с определенным заболеванием
используются, чтобы обучить сеть, а потом проанализировать образцы изображений радужной
оболочки новых пациентов и определить, есть ли заболевание в их организме. Сбор изображений
радужной оболочки глаза с помощью смартфоа может лучше облегчить сбор и анализ изображений
от пациентов.

Для постановки диагноза радужной оболочки глаза необходимы следующие шаги.  1. Сбор
данных: используются камеры смартфона для сбора изображений радужной оболочки.
2. Предварительная обработка изображений радужной оболочки: включает улучшение изображения,
уменьшение шума, определение границ и т. д., для повышения точности диагностики. 3. Извлечение
признаков: текстура радужной оболочки, цвет и пятна для постановки диагноза. 4. Сопоставление
признаков с известными базами данных радужной оболочки, чтобы найти наиболее похожие
признаки радужной оболочки; 5. Дискриминантная диагностика; она нужна, чтобы определить, есть
ли отклонения в радужной оболочке, и диагностировать тип заболевания.
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