MINERIA DE DATOS — TECNICAS
PREDICTIVAS DE MODELIZACION

a TECNICAS DE MINERIA DE DATOS.

0 TECNICAS PREDICTIVAS PARA LA MODELIZACION.
2 MODELO DE REGRESION MULTIPLE.

2 MODELOS DE ELECCION DISCRETA.

Q CLASIFICACION AD HOC: ANALISIS DISCRIMINANTE.
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TECNICAS DE MINERIA DE DATOS

0 LA FASE DE TECNICAS DE MINERIA DE DATOS PROPIAMENTE
DICHAS ENGLOBA:

+TECNICAS PREDICTIVAS ENFOCADAS A LA MODELIZACION
Y CLASIFICACION AD HOC.

+TECNICAS DESCRIPTIVAS ENFOCADAS GENERALMENTE A
LA CLASIFICACION POST HOC Y OTRO TIPO DE TECNICAS
VARIADAS.
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TECNICAS DE MINERIA DE DATOS

0 TECNICAS PREDICTIVAS:
+ESPECIFICAN EL MODELO PARA LOS DATOS EN BASE A UN
CONOCIMIENTO TEORICO PREVIO.

+EL MODELO SUPUESTO DEBE CONTRASTARSE DESPUES DEL
PROCESO DE MINERIA DE DATOS ANTES DE ACEPTARLO COMO
VALIDO.

+INCLUYEN TODOS LOS TIPOS DE:
» REGRESION.
» SERIES TEMPORALES.
» ANALISIS DE LA VARIANZA Y COVARIANZA.
> ANALISIS DISCRIMINANTE.
> ARBOLES DE DECISION.
> REDES NEURONALES.
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TECNICAS DE MINERIA DE DATOS

0 TECNICAS PREDICTIVAS:

+LOS ARBOLES DE DECISION, LAS REDES NEURONALES Y EL
ANALISIS DISCRIMINANTE SON A SU VEZ TECNICAS DE
CLASIFICACION:

» PUEDEN EXTRAER PERFILES DE COMPORTAMIENTO O
CLASES, SIENDO EL OBJETIVO CONSTRUIR UN MODELO
QUE PERMITA CLASIFICAR CUALQUIER NUEVO DATO.

+LOS ARBOLES DE DECISION PERMITEN CLASIFICAR LOS
DATOS EN GRUPOS BASADOS EN LOS VALORES DE LAS
VARIABLES:

» EL MECANISMO CONSISTE EN ELEGIR UN ATRIBUTO
COMO RAIZ Y DESARROLLAR EL ARBOL SEGUN LAS
VARIABLES MAS SIGNIFICATIVAS.
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TECNICAS DE MINERIA DE DATOS

+EJEMPLOS PREDICTIVOS:
> INTERPOLACION:

> PREDICCION SECUENCIAL:
« 1,235 711,13,17,19, ... 2.
» APRENDIZAJE SUPERVISADO:
« 134,
« 3558.
s 72-09.
e 4257
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TECNICAS DE MINERIA DE DATOS

0 TECNICAS DESCRIPTIVAS:

+NO SE ASIGNA NINGUN PAPEL PREDETERMINADO A LAS
VARIABLES.

+NO SE SUPONE LA EXISTENCIA DE VARIABLES DEPENDIENTES
NI INDEPENDIENTES Y TAMPOCO SE SUPONE LA EXISTENCIA
DE UN MODELO PREVIO PARA LOS DATOS.

+LOS MODELOS SE CREAN AUTOMATICAMENTE PARTIENDO
I DEL RECONOCIMIENTO DE PATRONES.
+INCLUYEN:

» CLUSTERING Y SEGMENTACI()N (QUE TAMBIEN SON
TECNICAS DE CLASIFICACION EN CIERTO MODO).

> ASOCIACION Y DEPENDENCIA.

» ANALISIS EXPLORATORIO DE DATOS.

> REDUCCION DE LA DIMENSION FACTORIAL,
COMPONENTES PRINCIPALES, CORRESPONDENCIAS,
ETC.
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TECNICAS DE MINERIA DE DATOS

+EJEMPLOS DESCRIPTIVOS:
> SEGMENTACION (APRENDIZAJE NO SUPERVISADO):
« (CUANTOS GRUPOS HAY?.
* (QUE GRUPOS FORMO?.
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TECNICAS DE MINERIA DE DATOS

Regresion

Modelos de eleccidn discreta

Modelizacién — Anélisis de la varianza
. Anélisis candnico
Predictivas _J
Redes Neuronales
Discriminante
Técnicas de mineria Clasificaciéon ad hoc

Arboles de decision

e Clustering
Clasificacion post hoc

Segmentacion

. Asociacion
Descriptivas

I

Dependencia

Reduccion de la dimension

Andlisis exploratorio
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TECNICAS DE MINERIA DE DATOS

0 LAS TECNICAS DE CLASIFICACION PUEDEN PERTENECER:

+AL GRUPO DE TECNICAS PREDICTIVAS: DISCRIMINANTE,
ARBOLES DE DECISION Y REDES NEURONALES.

+AL GRUPO DE TECNICAS DESCRIPTIVAS: CLUSTERING Y
SEGMENTACION.

0 LAS TECNICAS DE CLASIFICACION PREDICTIVAS SUELEN
DENOMINARSE TECNICAS DE CLASIFICACION AD HOC:

+CLASIFICAN INDIVIDUOS U OBSERVACIONES DENTRO DE
GRUPOS PREVIAMENTE DEFINIDOS.

2 LAS TECNICAS DE CLASIFICACION DESCRIPTIVAS SE
DENOMINAN TECNICAS DE CLASIFICACION POST HOC:

+REALIZAN CLASIFICACION SIN ESPECIFICACION PREVIA DE
LOS GRUPOS.

0 LAS REDES NEURONALES PUEDEN UTILIZARSE TANTO PARA LA
MODELIZACION COMO PARA LA CLASIFICACION.
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TECNICAS PREDICTIVAS PARA LA
MODELIZACION
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TECNICAS PREDICTIVAS PARA LA
MODELIZACION

0 REVISION DE CONCEPTOS PREVIOS

Q VARIANZA

Q SI SE TIENE UN CONJUNTO DE DATOS DE UNA MISMA VARIABLE,
LA VARIANZA SE CALCULA DE LA SIGUIENTE FORMA:

e 2olvy_=(ly X2
X a,g_n;(xt_x) _(ngxf)_x

« X;CADA DATO.
+n: N° DE ELEMENTOS.
+ X MEDIA ARITMETICA DE LOS DATOS.
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TECNICAS PREDICTIVAS PARA LA
MODELIZACION

REVISION DE CONCEPTOS PREVIOS
COVARIANZA

PARA HACER EL ESTUDIO CONJUNTO DE LAS VARIABLES
CUANTITATIVAS X E Y, SE SUPONE QUE SE DISPONE DE UNA
MUESTRA DE n PARES DE OBSERVACIONES DE XE Y:

(Ilzyl): ey (In: yn)

LA COVARIANZA MUESTRAL ENTRE LAS OBSERVACIONES DE X E
Y SE DEFINE COMO:

<

1 T _ ~
COvpy = — Y (2, — Z)(y; — 7)

n.-

vy = — (2 —T)(yi — ) = (Z Y —TY Ui — T T+ nIy
- - (Z Ty — ﬂfﬂ)
\i=i
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TECNICAS PREDICTIVAS PARA LA
MODELIZACION

REVISION DE CONCEPTOS PREVIOS
MODELO DE REGRESION LINEAL

LA RECTA DE REGRESION DE Y SOBRE X ES LA RECTAy=a + bx
QUE MINIMIZA EL ERROR CUADRATICO MEDIO (E.C.M.):

<

1 & .
ECM.=~3% (s—a- bz;)?
i=1

CO:’:T:}: A _
T

a=1y— :
Y v " v

EL COEFICIENTE DE CORRELACION LINEAL ENTRE X E Y SE
DEFINE COMO:

COVy 4
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TECNICAS PREDICTIVAS PARA LA
MODELIZACION

REVISION DE CONCEPTOS PREVIOS
COEFICIENTE DE CORRELACION PARCIAL

ES LA RELACION ENTRE DOS VARIABLES CUANDO SE HA
ELIMINADO DE CADA UNA DE ELLAS EL EFECTO QUE SOBRE
ELLAS TIENE UNA TERCERA VARIABLE:

+X, Y SON LAS VARIABLES OBJETO DEL ESTUDIO.
+Z ES LA VARIABLE DE CONTROL.

+«CONSISTE EN ESTUDIAR LAS CORRELACIONES Y
COMBINARLAS:

I R

© e () ()
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TECNICAS PREDICTIVAS PARA LA
MODELIZACION

TECNICAS PARA LA MODELIZACION

LA CLASIFICACION DE LAS TECNICAS DISCRIMINA ENTRE LA
EXISTENCIA° O NO DE VARIABLES EXPLICATIVAS Y
EXPLICADAS.

TECNICAS PREDICTIVAS O METODOS EXPLICATIVOS:

+EXISTE UNA DEPENDENCIA ENTRE LAS VARIABLES
EXPLICADAS Y SUS VARIABLES EXPLICATIVAS, QUE PUEDA
PLASMARSE EN UN MODELO.

ESTAS TECNICAS DE ANALISIS DE LA DEPENDENCIA:

+PUEDEN CLASIFICARSE EN FUNCION DE LA NATURALEZA
METRICA O NO METRICA DE LAS VARIABLES INDEPENDIENTES
Y DEPENDIENTES.

(I

O

(]
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TECNICAS PREDICTIVAS PARA LA
MODELIZACION

VARIABLES INDEPENDIENTES

Meétricas No métricas
VARIABLE DEPENDIENTE VARIABLE DEPENDIENTE
Métrica No metrica Meétrica No métrica
ol "
Simple Mltiple Simple Multiple

Analisis ANOVA MANOVA

Discriminante ANCOVA MANCOVA
Regresion lineal i

Regresion Andlisis Me()lgsé?g:e con MOdjiIS%Srg;e;gﬁc'on
lineal canonico - variables ficticias : i

multiple discreta variables ficticias
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TECNICAS PREDICTIVAS PARA LA
MODELIZACION

0 EL ANALISIS DE REGRESION MULTIPLE:
+ES UTILIZADO PARA ANALIZAR LA RELACION ENTRE:
> UNA VARIABLE DEPENDIENTE (O ENDOGENA) METRICA.

> VARIAS VARIABLES INDEPENDIENTES (O EXOGENAS)
TAMBIEN METRICAS.

+«EL OBJETIVO ESENCIAL ES UTILIZAR LAS VARIABLES
INDEPENDIENTES, CUYOS VALORES SON CONOCIDQOS, PARA
PREDECIR LA UNICA VARIABLE CRITERIO (DEPENDIENTE)
SELECCIONADA POR EL INVESTIGADOR.

0 LA EXPRESION ES LA SIGUIENTE:
‘:‘y = F‘(Xl, X2,..., Xn)

+DONDE INICIALMENTE, TANTO LA VARIABLE DEPENDIENTE vy
COMO LAS INDEPENDIENTES x, SON METRICAS.
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TECNICAS PREDICTIVAS PARA LA
MODELIZACION

2 TAMBIEN SE PUEDE TRABAJAR CON VARIABLES
INDEPENDIENTES NO METRICAS SI SE EMPLEAN VARIABLES
FICTICIAS PARA SU TRANSFORMACION EN METRICAS:

+MODELOS DE REGRESION CON VARIABLES FICTICIAS.
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TECNICAS PREDICTIVAS PARA LA
MODELIZACION

0 EL ANALISIS CANONICO O ANALISIS DE LA CORRELACION
CANONICA:

+ES UNA TECNICA PARA ANALIZAR LA RELACION ENTRE

MULTIPLES VARIABLES DEPENDIENTES (O ENDOGENAS)
METRICAS Y VARIAS VARIABLES INDEPENDIENTES (O
EXOGENAS) TAMBIEN METRICAS.

+«EL OBJETIVO ESENCIAL ES UTILIZAR LAS VARIABLES
INDEPENDIENTES, CUYOS VALORES SON CONOCIDQOS, PARA

PREDECIR LAS VARIABLES CRITERIO (DEPENDIENTES).
0 LA EXPRESION ES LA SIGUIENTE:
Gy Yare- o Yo) = FXps Xa0000 Xp)

+DONDE INICIALMENTE, TANTO LAS VARIABLES DEPENDIENTES
y, COMO LAS INDEPENDIENTES x; SON METRICAS.
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TECNICAS PREDICTIVAS PARA LA
MODELIZACION

0 ES UNA AMPLIACION DEL MODELO DE REGRESION MULTIPLE AL
CASO DE VARIAS VARIABLES DEPENDIENTES.

0 TAMBIEN PUEDE EXTENDERSE AL CASO DE VARIABLES
DEPENDIENTES NO METRICAS Y AL CASO DE VARIABLES
INDEPENDIENTES NO METRICAS.
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TECNICAS PREDICTIVAS PARA LA
MODELIZACION

0 EL ANALISIS DISCRIMINANTE:
+SE USA PARA ANALIZAR LA RELACIQN ENTRE UNA VARIABLE
DEPENDIENTE (O ENDOGENA) NO METRICA (CATEGORICA) Y
VARIAS VARIABLES INDEPENDIENTES (O EXOGENAS)

METRICAS.

+EL OBJETIVO ES UTILIZAR LOS VALORES CONOCIDOS DE LAS

VARIABLES INDEPENDIENTES PARA PREDECIR CON QUE
I:- CATEGORIA DE LA VARIABLE DEPENDIENTE SE

CORRESPONDEN.

+SE PUEDE PREDECIR EN QUE CATEGORIA DE RIESGO
CREDITICIO SE ENCUENTRA UNA PERSONA, EL EXITO DE UN
PRODUCTO EN EL MERCADO, ETC.

o LA EXPRESION ES:
oy = F(Xg, X9ye 0y X))
+DONDE y (DEPENDIENTE) ES NO METRICA Y LAS VARIABLES
INDEPENDIENTES SON METRICAS.
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TECNICAS PREDICTIVAS PARA LA
MODELIZACION

2 ES UN CASO PARTICULAR DEL ANALISIS DE REGRESION
MULTIPLE.
0 ESUNA TECNICA DE CLASIFICACION QUE PERMITE:
+AGRUPAR A LOS ELEMENTOS DE UNA MUESTRA EN DOS O
MAS CATEGORIAS DIFERENTES, PREDEFINIDAS EN UNA
VARIABLE DEPENDIENTE NO METRICA, EN FUNCION DE UNA

SERIE DE VARIABLES INDEPENDIENTES METRICAS
|:- COMBINADAS LINEALMENTE.

aQ PARA VALORES DADOS DE LAS VARIABLES INDEPENDIENTES SE
DEBE PREDECIR LA PROBABILIDAD DE PERTENENCIA A UNA
CATEGORIA O CLASE DE LA VARIABLE DEPENDIENTE:

+EJEMPLO: SEGUN ALGUNAS VARIABLES MEDIDAS EN EL
INDIVIDUO, PREDECIR LA PROBABILIDAD DE QUE:

»> UN INDIVIDUO COMPRE UN PRODUCTO.
> UN INDIVIDUO DEVUELVA UN CREDITO.
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TECNICAS PREDICTIVAS PARA LA
MODELIZACION

2 MODELOS DE ELECCION DISCRETA:

+«TIENEN LA MISMA NATURALEZA QUE EL MODELO
DISCRIMINANTE.

+SE PREDICE LA PROBABILIDAD DE PERTENENCIA A UNA
CATEGORIA (CLASE) PARA VALORES DADOS DE LAS
VARIABLES DEPENDIENTES.

+PREDICEN DIRECTAMENTE LA PROBABILIDAD DE
OCURRENCIA DE UN SUCESO QUE VIENE DEFINIDO POR LOS
VALORES DE LAS VARIABLES INDEPENDIENTES.
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TECNICAS PREDICTIVAS PARA LA
MODELIZACION

0 UN CASO PARTICULAR DEL MODELO DE REGRESION MULTIPLE ES
EL MODELO LINEAL DE PROBABILIDAD:

+P;=F(X;, B) + u
o SI F ES LA FUNCION DE DISTRIBUCION DE UNA VARIABLE
ALEATORIA, ENTONCES P VARIA ENTREOQ Y 1.
o SI FES LA FUNCION LOGISTICA SE TIENE EL MODELO LOGIT O
REGRESION LOGISTICA:

N exiﬁ
Pi=F(xi, f) + Ui = 7 Ui

0 SI F ES LA FUNCION DE DISTRIBUCION DE UNA NORMAL
UNITARIA SE TIENE EL MODELO PROBIT:

. _tz
Pi= F(x, ) + Ui = 2m)™V/2 [* e dt +u
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TECNICAS PREDICTIVAS PARA LA
MODELIZACION

0 EL ANALISIS DE LA VARIANZA SIMPLE SE UTILIZA PARA
ANALIZAR LA RELACION ENTRE:

+UNA VARIABLE DEPENDIENTE (O ENDOGENA) METRICA Y

+VARIAS VARIABLES INDEPENDIENTES (O EXOGENAS) NO
METRICAS.

Q EL OBJETIVO ES DETERMINAR SI DIVERSAS MUESTRAS
PROCEDEN DE POBLACIONES CON IGUAL MEDIA.

0 LOS VALORES NO METRICOS DE LAS VARIABLES
INDEPENDIENTES DETERMINARAN UNA SERIE DE GRUPOS EN
LA VARIABLE DEPENDIENTE.
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TECNICAS PREDICTIVAS PARA LA
MODELIZACION

0 EL MODELO ANOVA MIDE LA SIGNIFICACION ESTADISTICA DE
LAS DIFERENCIAS ENTRE LAS MEDIAS DE LOS GRUPQOS
DETERMINADOS EN LA VARIABLE DEPENDIENTE POR LOS
VALORES DE LAS VARIABLES INDEPENDIENTES:

oy = F(Xq, Xoe ey Xp)

+DONDE LA VARIABLE DEPENDIENTE y ES METRICA Y LAS
VARIABLES INDEPENDIENTES SON NO METRICAS.

Q SE TRATA POR TANTO DE OTRO CASO PARTICULAR DEL
MODELO DE REGRESION MULTIPLE.
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TECNICAS PREDICTIVAS PARA LA
MODELIZACION

EL ANALISIS DE LA COVARIANZA SIMPLE ES UNA TECNICA
UTILIZADA PARA ANALIZAR LA RELACION ENTRE UNA
VARIABLE DEPENDIENTE (O ENDOGENA) METRICA Y VARIAS
VARIABLES INDEPENDIENTES (O EXOGENAS), PARTE DE LAS
CUALES SON NO METRICAS, SIENDO LA OTRA PARTE METRICAS
(COVARIABLES):

oy = F(Xg, X9y e 0y Xp)
+DONDE LA VARIABLE DEPENDIENTE y ES METRICA Y LAS

VARIABLES INDEPENDIENTES SON ALGUNAS METRICAS Y
OTRAS NO METRICAS.

ES OTRO CASO PARTICULAR DEL MODELO DE REGRESION
MULTIPLE.
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TECNICAS PREDICTIVAS PARA LA
MODELIZACION

EL ANALISIS DE LA VARIANZA MULTIPLE ES UNA TECNICA
UTILIZADA PARA ANALIZAR LA RELACION ENTRE:

+VARIAS VARIABLES DEPENDIENTES (O ENDOGENAS)
METRICAS Y

+VARIAS VARIABLES INDEPENDIENTES (O EXOGENAS) NO
METRICAS.

EL OBJETIVO ES CONTRASTAR SI LOS VALORES NO METRICOS
DE LAS VARIABLES INDEPENDIENTES DETERMINARAN LA
IGUALDAD DE VECTORES DE MEDIAS DE UNA SERIE DE GRUPOS
DETERMINADOS POR ELLOS EN LAS VARIABLES DEPENDIENTES.

EL MODELO MANOVA MIDE LA SIGNIFICACION ESTADISTICA
DE LAS DIFERENCIAS ENTRE LOS VECTORES DE MEDIAS DE LOS
GRUPOS DETERMINADOS EN LAS VARIABLES DEPENDIENTES
POR LOS VALORES DE LAS VARIABLES INDEPENDIENTES.
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TECNICAS PREDICTIVAS PARA LA
MODELIZACION

0 LA EXPRESION ES:

S G(Yq, Yoreoor Yi) = F(Xg, Xopee ey X))
+DONDE LAS VARIABLES DEPENDIENTES SON METRICAS Y
LAS VARIABLES INDEPENDIENTES SON NO METRICAS.

0 ES OTRO CASO PARTICULAR DE LA REGRESION MULTIPLE.
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TECNICAS PREDICTIVAS PARA LA
MODELIZACION

0 EL ANALISIS DE LA COVARIANZA MULTIPLE SE USA PARA
ANALIZAR LA RELACION ENTRE:

+VARIAS VARIABLES DEPENDIENTES (O ENDOGENAS)
METRICAS Y

+VARIAS VARIABLES INDEPENDIENTES (O EXOGENAS) MEZCLA
DE VARIABLES METRICAS Y NO METRICAS.

0 LA EXPRESION ES:

SG(Y1s Yoreer Yin) = F(Xq, Xoue .ty Xp)

+DONDE LAS VARIABLES DEPENDIENTES SON METRICAS Y
LAS VARIABLES |INDEPENDIENTES SON UNA PARTE
METRICAS Y OTRA PARTE NO METRICAS.
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TECNICAS PREDICTIVAS PARA LA
MODELIZACION

0 EN EL ANALISIS DE LA COVARIANZA (SIMPLE Y MULTIPLE):

+LAS VARIABLES METRICAS INDEPENDIENTES (COVARIABLES)
TIENEN COMO OBJETIVO ELIMINAR DETERMINADOS
EFECTOS QUE PUEDAN SESGAR LOS RESULTADOS
INCREMENTANDO LA VARIANZA DENTRO DE LOS GRUPOS:

> ELIMINAR, MEDIANTE UNA REGRESION LINEAL, LA
VARIACION EXPERIMENTADA POR LAS VARIABLES
DEPENDIENTES PRODUCIDA POR LA COVARIABLE O
COVARIABLES DE EFECTOS INDESEADOS.

> HACER UN ANALISIS ANOVA O MANOVA SOBRE LAS
VARIABLES DEPENDIENTES AJUSTADAS (RESIDUOS DE
LA REGRESION ANTERIOR).
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TECNICAS PREDICTIVAS PARA LA
MODELIZACION

0 LA REGRESION MULTIPLE ADMITE LA POSIBILIDAD DE
TRABAJAR CON VARIABLES INDEPENDIENTES NO METRICAS SI
SE EMPLEAN VARIABLES FICTICIAS PARA SU TRANSFORMACION
EN METRICAS:

+A CADA CLASE DE LA VARIABLE NO METRICA SE LE ASIGNA
UN VALOR NUMERICO.

MINERIA DE DATOS - TECNICAS PREDICTIVAS DE MODELIZACION 33




TECNICAS PREDICTIVAS PARA LA
MODELIZACION

0 EL MODELO DE REGRESION MULTIPLE CON VARIABLES
FICTICIAS:

+ES SIMILAR AL ANALISIS DE LA REGRESION MULTIPLE.

+LA DIFERENCIA ES QUE LAS VARIABLES INDEPENDIENTES
PUEDEN SER TAMBIEN NO METRICAS.

SE USA PARA ANALIZAR LA RELACION ENTRE UNA VARIABLE
DEPENDIENTE (O ENDOGENA) METRICA Y VARIAS VARIABLES
INDEPENDIENTES (O EXOGENAS) METRICAS, NO METRICAS O

MEZCLA DE AMBAS.

EL OBJETIVO ES UTILIZAR LAS VARIABLES INDEPENDIENTES,
CUYOS VALORES SON CONOCIDOS, PARA PREDECIR LA UNICA
VARIABLE CRITERIO (DEPENDIENTE).

0 LA EXPRESION ES:
oy = F(Xq, Xoe.0, Xp)

O

O
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TECNICAS PREDICTIVAS PARA LA
MODELIZACION

Q0 METODOS DEL ANALISIS MULTIVARIANTE DE LA
DEPENDENCIA, SEGUN LA NATURALEZA DE SUS VARIABLES
DEPENDIENTES E INDEPENDIENTES:

TECNICA VARIABLES VARIABLES
DEPENDIENTES INDEPENDIENTES

ANOVAY MANOVA Meétrica (métricas) No métricas
ANCOVAY MANCOVA Meétrica (métricas) Meétricas y no métricas
REGRESION MULTIPLE Meétrica Meétricas
REGRESION MULTIPLE Meétrica Meétricas y no métricas

(VARIABLES FICTICIAS)
CORRELACION CANONICA Meétricas y no métricas Meétricas y no métricas

ELECCION DISCRETA No métrica Meétricas

ELECCION DISCRETA No métrica Meétricas y no métricas
(VARIABLES FICTICIAS)
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MODELO DE REGRESION MULTIPLE




MODELO DE REGRESION MULTIPLE

0 LA REGRESION MULTIPLE TIENE COMO OBJETIVO ANALIZAR
UN MODELO QUE PRETEN‘DE EXPLICAR EL COMPORTAMIENTO
DE UNA VARIABLE (ENDOGENA, EXPLICADA O DEPENDIENTE),
b UITILIZANDO UN CONJUNTO DE VARIABLES EXPLICATIVAS
(EXOGENAS O INDEPENDIENTES), X, X,,..., Xk.

o EL MODELO LINEAL (MODELO ECONOMETRICO) VIENE DADO
POR:

‘:‘Y = bo +blxl+ b2X2+...+ bkxk + U

o LOS COEFICIENTES (PARAMETROS) b, b,,.., b, DENOTAN LA
MA@NITUD DEL EFECTO QUE LAS VARIABLES EXPLICATIVAS
(EXOGENAS O INDEPENDIENTES) Xy Xs, ...y X TIENEN SOBRE LA
VARIABLE EXPLICADA (ENDOGENA O DEPENDIENTE) Y.

0 EL COEFICIENTE b, SE DENOMINA TERMINO CONSTANTE (O
INDEPENDIENTE) DEL MODELDO.

0 EL TERMINO u SE DENOMINA TERMINO DE ERROR DEL MODELO.
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MODELO DE REGRESION MULTIPLE

a Sl SE DISPONE DE UN CONJUNTO DE T OBSERVACIONES PARA
C/U DE LAS VARIABLES ENDOGENA Y EXOGENAS, EL MODELO SE
ESCRIBE DE LA FORMA:

o Yt = bo +blxlt+ b2X2t+°°°+ bkxkt + Ut t:1,2,3,...,T
O LA APARICION (NO NECESARIA) DE UN TERMINO
INDEPENDIENTE EN EL MODELO PUEDE INTERPRETARSE COMO

LA PRESENCIA DE UNA PRIMERA VARIABLE X, CUYO VALOR
SEA SIEMPRE 1.

0 PROBLEMA FUNDAMENTAL: SUPONIENDO QUE LA RELACION
ENTRE LA VARIABLE Y Y EL CONJUNTO DE VARIABLES X, X,,...,
X, ES COMO SE HA DESCRITO EN EL MODELO, Y QUE SE DISPONE
DE UN CONJUNTO DE T OBSERVACIONES PARA C/U DE LAS
VARIABLES, LA ENDOGENA Y LAS EXOGENAS, ;COMO PUEDEN
ASIGNARSE VALORES NUMERICOS A LOS PARAMETROS b, b,
b,,..., b, BASANDONOS EN LA INFORMACION MUESTRAL?:

+ESTOS VALORES SE LLAMARAN ESTIMACIONES DE LOS
PARAMETROS.
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MODELO DE REGRESION MULTIPLE

o UNA VEZ ENCONTRADAS LAS ESTIMACIONES DE LOS
PARAMETROS DEL MODELO:

+SE PODRA HACER PREDICCIONES ACERCA DEL
COMPORTAMIENTO FUTURO DE LA VARIABLE Y.
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MODELO DE REGRESION MULTIPLE

o EL MODELO LINEAL SE FORMULA BAJO LAS SIGUIENTES
HIPOTESIS:

+LAS VARIABLES X;,X,,...,Xx, SON DETERMINISTAS (NO SON
VARIABLES ALEATORIAS), YA QUE SU VALOR ES UN VALOR
CONSTANTE PROVENIENTE DE UNA MUESTRA TOMADA.

+LA VARIABLE u (TERMINO DE ERROR) ES UNA VARIABLE
ALEATORIA CON ESPERANZA NULA Y MATRIZ DE
COVARIANZAS CONSTANTE Y DIAGONAL (MATRIZ ESCALAR):

» PARA TODO t, LA VARIABLE u, TIENE MEDIA CERO Y
VARIANZA o> NO DEPENDIENTE DE t, Y ADEMAS
Cov(u;,u;j)=0 PARA TODO i Y PARA TODO j DISTINTOS

ENTRE Si:

« EL HECHO DE QUE LA VARIANZA DE wu; SEA
CONSTANTE PARA TODO t (QUE NO DEPENDA DE t), SE
DENOMINA HIPOTESIS DE HOMOSCEDASTICIDAD.

- EL HECHO DE QUE Cov(u;, u;)=0 PARA TODO i DISTINTO

DE j SE DENOMINA HIPOTESIS DE NO
AUTOCORRELACION.
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MODELOS DE ELECCION DISCRETA




MODELOS DE ELECCION DISCRETA

0 LA EXPRESION DEL MODELO DE ANALISIS DE LA REGRESION

MULTIPLE ES:
oY = F(Xq1, X2, ) Xn)-

0 LA REGRESION MULTIPLE ADMITE LA POSIBILIDAD DE TRABAJAR
CON VARIABLES DEPENDIENTES DISCRETAS EN VEZ DE
CONTINUAS PARA PERMITIR LA MODELIZACION DE
FENOMENOS DISCRETOS.
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MODELOS DE ELECCION DISCRETA

2 MODELOS DE ELECCION DISCRETA:

+LA VARIABLE DEPENDIENTE ES UNA VARIABLE DISCRETA
QUE REFLEJA DECISIONES INDIVIDUALES EN LAS QUE EL
CONJUNTO DE ELECCION ESTA FORMADO POR ALTERNATIVAS
SEPARADAS Y MUTUAMENTE EXCLUYENTES.

0 LOS MODELOS DE ELECCION DISCRETA EN LOS QUE EL
CONJUNTO DE ELECCION TIENE SOLO DOS ALTERNATIVAS
POSIBLES SE LLAMAN MODELOS DE ELECCION BINARIA.

0 CUANDO EL CONJUNTO DE ELECCION TIENE VARIOS VALORES
DISCRETOS SE TIENEN LOS MODELOS DE ELECCION MULTIPLE O
MODELOS MULTINOMIALES.
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MODELOS DE ELECCION DISCRETA

Q0 LOS MODELOS DE ELECCION DISCRETA SE DENOMINAN
MODELOS DE DATOS DE RECUENTO CUANDO LOS VALORES DE
LA VARIABLE DEPENDIENTE DISCRETA SON NUMEROS QUE NO
REFLEJAN CATEGORIAS.

0 EN CASO DE QUE LOS VALORES NUMERICOS DE LA VARIABLE
DEPENDIENTE DISCRETA REFLEJAN CATEGORIAS LOS MODELOS
SE DENOMINAN MODELO DE ELECCION DISCRETA
CATEGORICOS:
+SE CLASIFICAN EN:

> MODELOS DE ELECCION DISCRETA CATEGORICOS
ORDENADOS: LOS VALORES NUMERICOS NO TIENEN
SIGNIFICADO CUANTITATIVO Y REFLEJAN UN ORDEN DE
CATEGORIAS.

> MODELOS DE ELECCION DISCRETA CATEGORICOS NO
ORDENADOS: LOS VALORES NUMERICOS REFLEJAN
UNICAMENTE CATEGORIAS.
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CLASIFICACION AD HOC: ANALISIS
DISCRIMINANTE
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CLASIFICACION AD HOC: ANALISIS
DISCRIMINANTE

o ES UTIL CUANDO SE DESEA CONSTRUIR UN MODELO
PREDICTIVO PARA PRONOSTICAR EL GRUPO AL QUE
PERTENECE UNA OBSERVACION A PARTIR DE DETERMINADAS
CARACTERISTICAS OBSERVADAS QUE DELIMITAN SU PERFIL.

PERMITE ASIGNAR O CLASIFICAR NUEVOS INDIVIDUOS U
OBSERVACIONES DENTRO DE GRUPOS PREVIAMENTE

(]

DEFINIDOS:
I:- +POR ELLO ES UNA TECNICA DE CLASIFICACION AD HOC.
0 SE LO CONOCE COMO ANALISIS DE LA CLASIFICACION:
+SU OBJETIVO FUNDAMENTAL ES:

> PRODUCIR UNA REGLA O UN ESQUEMA DE
CLASIFICACION.

> DEBE PREDECIR LA POBLACION A LA QUE ES MAS
PROBABLE QUE TENGA QUE PERTENECER UNA NUEVA
OBSERVACION O INDIVIDUO.
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CLASIFICACION AD HOC: ANALISIS
DISCRIMINANTE

0 EL MODELO PREDICTIVO DEFINE LA RELACION ENTRE:

+UNA VARIABLE DEPENDIENTE (O ENDOGENA) NO METRICA
(CATEGORICA), Y.

+VARIAS VARIABLES INDEPENDIENTES (O EXOGENAS)
METRICAS.

0 LA EXPRESION ES:
oy = F(xq, X2,0.0, Xp)-
0 LAS CATEGORIAS DE LA VARIABLE DEPENDIENTE DEFINEN LOS

POSIBLES GRUPOS DE PERTENENCIA DE LAS OBSERVACIONES O
INDIVIDUGQS.

Q LAS VARIABLES INDEPENDIENTES DEFINEN EL PERFIL
CONOCIDO DE CADA OBSERVACION.

MINERIA DE DATOS - TECNICAS PREDICTIVAS DE MODELIZACION 47




CLASIFICACION AD HOC: ANALISIS
DISCRIMINANTE

Q EL OBJETIVO ESENCIAL:

+ES UTILIZAR LOS VALORES CONOCIDOS DE LAS VARIABLES
INDEPENDIENTES MEDIDAS SOBRE UN INDIVIDUO U
OBSERVACION (PERFIL).

+PARA PREDECIR CON QUE CATEGORIA DE LA VARIABLE
DEPENDIENTE SE CORRESPONDEN PARA CLASIFICAR AL
INDIVIDUO EN LA CATEGORIA ADECUADA.
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CLASIFICACION AD HOC: ANALISIS
DISCRIMINANTE

Q LAS DOS GRANDES FINALIDADES SON:
+LA DESCRIPCION DE DIFERENCIAS ENTRE GRUPOS, Y.
+LA PREDICCION DE PERTENENCIA A GRUPOS.

0 LA INTERPRETACION DE LAS DIFERENCIAS ENTRE LOS GRUPOS
RESPONDE AL OBJETIVO DE DETERMINAR:

+EN QUE MEDIDA UN CONJUNTO DE CARACTERISTICAS
OBSERVADAS EN LOS INDIVIDUOS PERMITE EXTRAER
DIMENSIONES QUE DIFERENCIAN A LOS GRUPOS.

+CUALES DE ESTAS CARACTERISTICAS SON LAS QUE EN

MAYOR MEDIDA CONTRIBUYEN A TALES DIMENSIONES, ES
DECIR, CUALES PRESENTAN EL MAYOR PODER DE
DISCRIMINACION.

0 LAS CARACTERISTICAS USADAS PARA DIFERENCIAR ENTRE LOS
GRUPOS RECIBEN EL NOMBRE DE VARIABLES DISCRIMINANTES.
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CLASIFICACION AD HOC: ANALISIS
DISCRIMINANTE

0 HIPOTESIS EN EL MODELO DISCRIMINANTE

0 LA APLICACION DEL ANALISIS DISCRIMINANTE SE APOYA EN
UNA SERIE DE SUPUESTOS BASICOS:

+NORMALIDAD MULTIVARIANTE.

+HOMOGENEIDAD DE MATRICES DE VARIANZA-COVARIANZA
(HOMOSCEDASTICIDAD).

+LINEALIDAD Y AUSENCIA DE MULTICOLINEALIDAD.
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