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RESUMEN
“USO DE TECNICAS DE WEB SCRAPING PARA EL ANALISIS DE
DATOS DE JUGADORES PROFESIONALES DEL FUTBOL
PERUANO PARA EL PERIODO 2021”
Por:
Br. Monzdn Laiza Reynaldierri Freud y Eudes

Br. Vargas Ulloa Italo Noel

El poder recurrir a una fuente confiable y detallada de todos los encuentros
deportivos de los clubes peruanos de la Liga 1; y poder consultar en el
tiempo, informacion como resultado de los encuentros deportivos por
temporada, jugadores destacados, clubes con méas campeonatos, faltas
deportivas, edad de los jugadores, nivel econdmico de los equipos, entre
otras métricas, es sumamente escasa y generalmente la informacion no
esta relacionada, ni tiene una homogeneidad. Ese interés en poder
consultar todo en una sola interfaz general, se traz6 como objetivo del
proyecto de esta tesis, la creacién de un Dashboard en Power Bl, y que
como fuente de datos se utilizaria unas paginas online futbolisticas, que,
aungue no contiene todas las métricas con respecto a otros paises, se uso
para la creacion de dicho dashboard mencionado anteriormente. Para ello
se recurrio en la fase de recoleccion de datos, el uso de una técnica de web
scraping, mediante una extension de Google Chrome, por ser de facil uso y
conveniencia del proyecto. En el desarrollo de este proyecto se uso la
metodologia SCRUM, basado en 2 fases: una fase de planificacion y la otra
fase de desarrollo para el desarrollo del Dashboard. Paso seguido se
publicé de manera online, para que cualquier persona interesada, pueda
interactuar de manera remota siempre que tenga un acceso privilegiado. Al
término del desarrollo del proyecto se evalu6 mediante un cuestionario
dirigido a un grupo experto, la valoracién de dashboard, y se concluyé que,
a pesar del reto de la poca informacion detallada, se pudo generar un
reporte general con diferentes vistas, siendo este una base para analisis
mas interesantes en el futuro.

Palabras clave: Encuentros deportivos, jugadores destacados, faltas

deportivas, edad jugadores, dashboard, Power BI, web scraping



ABSTRACT
“USE OF WEB SCRAPING TECHNICES FOR THE ANALYSIS OF
PROFESSIONAL PLAYERS OF THE PERUAN FOOTBALL FOR THE PERIOD
20217
Por:
Br. Monzdén Laiza Reynaldierri Freud y Eudes

Br. Vargas Ulloa Italo Noel

Being able to resort to a reliable and detailed source of all the sporting events of
the Peruvian clubs of League 1; and to be able to consult in time, information as
a result of seasonal sports matches, featured players, clubs with the most
championships, sports fouls, age of the players, economic level of the teams,
among other metrics, it is extremely scarce and generally the information is not
related, nor is it homogeneity. That interest in being able to consult everything in
a single general interface, was outlined as the objective of the project of this
thesis, the creation of a Dashboard in Power BI, and that online soccer pages
would be used as a data source, which, although it does not contain all the
metrics like other countries, was used for the creation of said dashboard
mentioned above. For this, the use of a web scraping technique was used in the
data collection phase, using an extension of Google Chrome, for being easy to
use and convenient to the project. In the development of this project, the
SCRUM methodology was used, based on 2 phases: one planning phase and
the other development phase for the development of the Dashboard. Step by
step it was published online, so that anyone interested can interact remotely
whenever they have privileged access. At the end of the development of the
project, the evaluation of dashboard was evaluated through a questionnaire
addressed to an expert group, and it was concluded that, despite the challenge
of little detailed information, a general report could be generated with different
views, this being a basis for more interesting analyzes in the future.

Keywords: sports matches, featured players, sports fouls, age of the players,

dashboard, Power BI, web scraping
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1.

1.1. Planteamiento del problema

INTRODUCCION

Una de los juegos mas populares a nivel mundial es el futbol; este deporte
no solo es el rey en popularidad, sino en entretenimiento en diversos
paises del mundo.

El ente maximo representante de esta disciplina deportiva, es la FIFA
(Federacion Internacional de Asociacion de Futbol), ente deportivo que se
encarga de modificar las reglas del juego, ademas de organizar
campeonatos alrededor del mundo, asi como la copa mundial de este afio,
que es Catar 2022.

La influencia del futbol a nivel mundial, se ha vuelto un negocio que mueve

alrededor de casi dos mil ochocientos millones de ddélares a nivel mundial.

FIFA Q

TORNEOS EN FIFA+  SOBRELAFIFA  FUTBOLFEMENING  IMPACTOSOCIAL  DESARROLLODELFUTBOL  TECNIO  LEGAL  CLASIFICACION

e EI':'TDD“ EL MUNDO ff:ﬂ AFC || CAF | Concacaf || CONMEBOL . OFC  UEFA Q Buscar FM...
e e S/
2020

B Mostrar historizs (B

$2792 025 034

$2 414853529

17220 @

$56 656 907
$53740 055

5111254048

Figura 1 Mapa mundial de la FIFA en el mundo

Como se puede visualizar en la figura 1, hay siete organizaciones
deportivas, sectorizadas que se encargan de campeonatos por zonas
continentales y las cuales son:

1. CONCACAF (La Confederacion de Norteamérica, Centroamérica y el
Caribe de Futbol)

COMMEBOL (La Confederacion Sudamericana de Futbol)

UEFA (la Unién de Federaciones Europeas de Futbol)

CAF (La Confederacién Africana de Futbol)

AFC (La Confederacion Asiatica de Futbol)

OFC (La Confederacion de Futbol de Oceania).
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Como se enumer0 anteriormente los entes deportivos por zona
continental, nos corresponderia la COMMEBOL, siendo participes de este
ente los paises de: Venezuela, Colombia, Ecuador, Perq, Bolivia, Brasil,
Uruguay, Paraguay, Argentina y Chile (Federacion Internacional de
Asociacion de Futbol, 2022)

Actualmente de los paises mencionados, los dos paises mas
representativos y de un buen nivel en las copas mundiales es: Brasil y
Argentina, siendo reconocidos ese estatus futbolistico a nivel mundial, y
ahi es donde; haremos una pequefia comparacion con datos
proporcionados en la pagina oficial de la FIFA, de como se encuentran
actualmente no solo los dos paises mencionados anteriormente, sino del

resto de paises sudamericanos, pertenecientes a la COMMEBOL.

1 |Venezuela | 32,286,226 $ 10,350,000 | $ 7,950,000 2 $ 2,250,000 0 0 0

0

2 |colombia 49,424,241 $ 9,750,000 $ 9,750,000 8 $ 741767 | $ 539,523 $ 753,000 $ 2,000,000]$ 215,710

3 |Ecuador 16,838,101 $ 9,850,000 | $ 7,325,000 6 $  1500,000|$% 16,660|$ 708,340 0 0
4 |Pera 32,504,705] $ 9,750,000 $ 7,750,000 2 0 0]$ 2,250,000 0 0
5 |Bolivia 11,199,210| $ 11,025,000| $ 8,407,591 5 $ 1410558|$ 72,000 0 0] $ 150,033
6 |Brasil 212,691,030| $ 9,750,000] $ 7,750,000 4 $ 892,567 |$ 807,942 0]$ 546,449 |% 3,043

7 |uruguay 3,468,268 $ 9,750,000] $ 7,450,000 12 $ 520000|%  55000]8% 160,000 |$ 645,000 | $870,000

8 [Paraguay | 6,886,250| $ 10,275,000 | $ 10,275,000 6 0 0 0 0 0
9 |Argentina | 44,644,145] $ 9,750,000 $ 9,750,000 8 $ 1846225 0]$ 2,025,851 0] $377.924
10 [ chile 18,472,084] $ 9,750,000 $ 7,950,000 8 $ 89,849| $  35821|% 2,624,330 0 0

Tabla 1 Datos econémicos de los integrantes de la COMMEBOL Fuente: Pagina oficial de la
FIFA

Poblacion deportiva por Pais
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Figura 2 Poblacién deportiva por Pais




Total de fondos disponibles, 2016-2020

Bolivia
Venezuela
Paraguay
Ecuador
Brasil
Colombia
Argentina
Peru

Chile

Uruguay

$9,000,000 $9,500,000 $10,000,000 $10,500,000 $11,000,000 $11,500,000

Figura 3 Total de fondos disponibles de la FIFA del 2016 al 2020

Total de fondos aprobados, desde 2016
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Figura 4 Total de fondos aprobados desde el 2016 al 2020




Proyectos aprobados por Pais
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Figura 5 Proyectos aprobados por Pais del 2016 al 2020

Valor de ddlares por Pais en infraestructura
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Figura 6 Valor de dolares por Pais en Infraestructura




Valor de ddlares por Pais en capacidad de construccion

Creacion de capacidad por Pais
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Figura 7 Creacion de capacidad por pais

Valor en dolares de las competiciones por Pais
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Figura 8 Valor en délares de los costes de las competiciones por pais




Monto en dolares de Subvenciones por Pais
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Figura 9 Valor en dodlares de subvenciones por Pais

Monto en dolares de otros proyectos por Pais
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Figura 10 Monto en ddlares de otros proyectos por pais

Como se puede visualizar en los datos de la tabla 1, se puede ver en la
figura 2, que el pais de Brasil tiene la poblacién deportiva mas grande de
la regién sudamericana, con una poblacién deportiva de apenas del 15%,
si lo comparamos con ese pais, a su vez con la figura 3, el Peru tiene una
disponibilidad de fondos similar, como Ecuador, Colombia, Chile, Uruguay



Brasil y Argentina, siendo este un punto resaltable debido a la paridad
econdmica frente a los otros paises sudamericanos.

En la figura 4 no hay mucha diferencia con respecto a los fondos
aprobados desde el 2016 al 2020.

En la figura 5, se destaca Uruguay como primer pais con proyectos
aprobados, siendo Pera y Venezuela los que ocupan los altimos lugares.
En la figura 6, el Perl no contaba con proyectos de infraestructura, ni
capacidad de construccion como se muestra en la figura 7. Aunque ocupa
un segundo lugar en el costo de competiciones para el Pais del Peru, que
se muestra en la figura 8.

Finalmente, en la figura 9 dentro de los proyectos aprobados por la FIFA,
el Perd no subvenciona a ningun equipo y tampoco tiene un plan
presupuestal para proyectos adicionales.

Entonces deberia tomarse en cuenta segun los datos de la FIFA, que el
apoyo econdmico por la parte de esta entidad es similar entre los 10
integrantes de la COMMEBOL, y deberia de tomarse en cuenta y generar
proyectos de infraestructura y subvenciones de equipos para el desarrollo
de nuevos talentos en el futbol nacional.

Ahora si nos enfocamos en los clubes nacionales, se definen por dos ligas
deportivas en el futbol peruano, los cuales son: la liga 2 o semiprofesional
y la Liga 1 o profesional, pero solo nos enfocaremos en la liga 1.

En el desarrollo de la Liga 1, se realizan dos torneos que se denominan
Torneo Apertura y Torneo Clausura, que son actividades deportivas para
evaluar el desempefio futbolistico de los clubes deportivos en el Peru.

En el desarrollo y finalizacién de cada Torneo Clausura, no solo se conoce
el ganador de cada Torneo. Sino que clubes extranjeros buscan jugadores
potenciales para incluirlos en sus clubes, siendo asi los torneos nacionales
una ventana para ver el desempefio de los jugadores de los diferentes
clubes y poder emigrar y desarrollar su potencial futbolistico y econdmico.
Otro de las aristas de los torneos nacionales, es escoger un club
representativo del Perd y participe en campeonatos internacionales.

Otro punto importante en el desarrollo de los diferentes torneos

nacionales, es conocer que jugadores pueden representarnos en el evento



futbolistico mas grande del mundo una vez clasificados, que es el mundial
gue se realiza cada cuatro afos.

Ahora si queremos clasificar los diferentes clubes nacionales a nivel
internacional, no aparecemos ni en el puesto 100 de dicho ranking, como

se muestra en la tabla 2.

Int}:?::(;ir:)%al Club Pals Intlz?rr:!a(clir:)%al Club Pais
1 Manchester City Inglaterra 31 Brentford FC Inglaterra
2 Liverpool FC Inglaterra 32 Nottingham Forest Inglaterra
3 Paris Saint-Germain FC Francia 33 Ajaxde Amsterdam Paises Bajos
4 Bayern MUnich Alemania 34 Stade Rennais FC Francia
5 Chelsea FC Inglaterra 35 Leeds United Inglaterra
6 Real Madrid CF Espafia 36 Crystal Palace Inglaterra
7 FC Barcelona Espana 37 Brighton & Hove Albion Inglaterra
8 Manchester United Inglaterra 38 Sevilla FC Espafia
9 Tottenham Hotspur Inglaterra 39 Olympique de Lyon Francia
10 Arsenal FC Inglaterra 40 SL Benfica Portugal
11 Atlético de Madrid Espafia 41 Fiorentina Italia
12 Inter de Milan Italia 42 Real Betis Balompié Espafia
13 AC Milan Italia 43 FC Oporto Portugal
14 Aston Villa Inglaterra 44 Olympique de Marsella Francia
15 Juventus de Turin Italia 45 SS Lazio Italia
16 RB Leipzig Alemania 46 Valencia CF Espafia
17 Borussia Dortmund Alemania 47 Athletic Club Espafia
18 SSC Néapoles Italia 48 OGC Niza Francia
19 West Ham United Inglaterra 49 Fulham FC Inglaterra
20 Bayer 04 Leverkusen Alemania 50 Sporting CP Portugal
21 Leicester City Inglaterra 51 Eintracht Francfort?? Alemania
22 Everton FC Inglaterra 52 PSV Eindhoven Paises Bajos
23 Newcastle United Inglaterra 53 VFL Wolfsburgo Alemania
24 AS Roma Italia 54 Borussia Monchengladbach Alemania
25 Wolverhampton Wanderers Inglaterra 55 US Sassuolo Italia
26 Real Sociedad Espafia 56 Red Bull Salzburgo Austria
27 Villarreal CF Espafia 57 LOSC Lille Métropole Francia
28 AS Mobnaco Manaco 58 Fenerbahce Turquia
29 Atalanta de Bérgamo Italia 59 TSG 1899 Hoffenheim Alemania
30 Southampton FC Inglaterra 60 AFC Bournemouth Inglaterra




Int??r?:clir:)?]al Club Pals Int??r?:clir:)?]al Club Pals
61 SE Palmeiras Brasil 81 Udinese Italia
62 SC Friburgo Alemania 82 SC Braga Portugal
63 Club Brujas KV Bélgica 83 FC Nantes Francia
64 Zenit de San Petershurgo Rusia 84 Watford FC Inglaterra
65 Galatasaray Turquia 85 Montpellier HSC Francia
66 Trabzonspor Turquia 86 FC Dinamo de Kiev Ucrania
67 Torino FC Italia 87 Racing Club de Estrasburgo Francia
68 Clube de Regatas do Flamengo |Brasil 88 Celtic FC Escocia
69 Getafe CF Espafia 89 1.FSV Mainz 05 Alemania
70 RC Lens Francia 90 1.FC Uni6n Berlin Alemania
71 Bolonia Italia 91 Hertha Berlin Alemania
72 Olympiakos EIl Pireo Grecia 92 Sport Club Corinthians Paulista |Brasil
73 Feyenoord Rotterdam Paises Bajos 93 Hellas Verona Italia
74 RC Celta de Vigo Espafia 94 Norwich City Inglaterra
75 VB Stuttgart Alemania 95 US Salernitana 1919 Italia
76 Rangers FC Escocia 96 RSC Anderlecht Bélgica
77 AC Monza Italia 97 GNK Dinamo Zagreb Croacia
78 CA Osasuna Espafia 98 KRC Genk Bélgica
79 Besiktas JK Turquia 99 CA River Plate Argentina
80 Clube Atlético Mineiro Brasil 100 RCD Espanyol Espafia

Tabla 2 Ranking Internacional de los primeros 100 clubes deportivos

tarnacion Ctub pai
61 SE Palmeiras Brasil
68 Clube de Regatas do Flamengo |Brasil
80 Clube Atlético Mineiro Brasil
92 Sport Club Corinthians Paulista |Brasil
99 CA River Plate Argentina

Tabla 3 Ranking Internacional de clubes deportivos de Sudamérica

Ante lo expuesto anteriormente, podriamos decir que ningun club peruano
cuenta con un nivel internacional y eso podria ser una limitante, para
poder tomar en cuenta y contratar un jugador de algun club peruano.

¢ Pero cuales criterios se toman en cuenta para un fichaje de un jugador? y
¢, Qué tiempo se necesita para evaluar esa decision?

Para empezar ningun jugador es contratado en un plazo de veinticuatro
horas, siempre puede ser en dias, meses o inclusive afios, ya que se
maneja criterios como: edad, datos médicos sobre el jugador, desempefio
futbolistico, posicion de juego, conducta deportiva, pretensiones
econOmicas, motivacion personal, entre otros criterios que considere el

club interesado.



A continuacion, mostraremos un ejemplo de los 5 fichajes mas caros de
jugadores peruanos. (BOLAVIP, 2021)

Club Goles Partidos [Monto Fichaje|Monto Fichaje
Nacionalidad [Jugador . Club Destino| Edad Posicién . ! !
Proveniente anotados | jugados € S/
Peruano-Italiano |Gianluca Lapadula |Pescara ACMilan |25 afos  |Delantero 8 29 € 9.500.000 | S/ 38,744.483
Peruano-Italiano |Gianluca Lapadula |AC Milan | Génova 26 aflos Delantero 7 36 € 11,000,000 | S/ 44,862,033
Peruano Andre Carillo Benfica Al-Hilal 28 afios  |Extremo derecho 19 95 € 9.600.000 | S/ 39.152.319
PSV FC Schalk Medi ta -
Peruano Tefferson Farfén , e Y P A 53 228 | € 10,000,000 | S/ 40,783.666
Holandés 04 Extremo derecho
Peruano Juan Manuel Vargas|Catiana Florentina 25 aflos Lateral izquierdo 25 196 | € 11.000.000 | S/ 48,940.399

Tabla 4 Tabla de los 5 fichajes mas caros de jugadores peruanos

Esta informacion generalmente es manejada de manera interna entre
clubes por intermedio de un agente, ya que mas de un club puede estar
interesado en un jugador. Estas negociaciones siempre pueden realizarse
de manera muy reservada o muy abierta, dependiendo de la popularidad
del jugador.

Ante lo descrito anteriormente, vamos a tratar de resolver esa duda y ver
si el analisis de los datos basado en un modelo podria beneficiarlos o ser
de interés.

Para ello se busca apuntar a un analisis de los datos futbolisticos, que
pueda obtenerse de diferentes fuentes en la red. Se pretende tener un
referente de los datos encontrados y si pueden servir de algun de modelo
para interactuar con ellos, ya que la finalidad no es solo de desempefio

futbolistico de los clubes peruanos, sino comercial de los jugadores.

1.2. Objetivos del estudio

El objetivo general es:

e Analizar la informacion disponible sobre los jugadores de la liga 1 en el
futbol peruano.

Los objetivos especificos son los siguientes:

e Establecer la busqueda de sitios online, las cuales puedan ofrecen
informacion futbolistica sobre la liga 1 de clubes peruanos.

e Elaborar la planificacion del spring basado en el framework de Scrum.

e Ultilizar alguna técnica de web scraping.

e Construir un Dashboard en Power BI, que pueda mostrar el andlisis de

datos del futbol peruano.
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1.3. Justificacion del estudio

1.3.1. Importancia del trabajo

Uno de los puntos importantes en la investigacion, es analizar y
presentar la informacion de los jugadores de los diferentes clubes
deportivos peruanos, para el interés desde cualquier aficionado, o
club deportivo en el futbol peruano.

La finalidad es darle un valor comercial, que ayude a la toma de
decision por personas interesadas en los diferentes clubes y sus
jugadores, en el futbol peruano.

1.3.2. Viabilidad de la investigacion

Sera viable, ya que los datos adquiridos seran obtenidos a través de
alguna técnica de web scraping, hacia portales online, que puedan
proporcionar informacion de equipos peruanos y sus jugadores.

Sera viable porque se cuenta con las herramientas necesarias y los

conocimientos para el desarrollo del proyecto de investigacion.

1.3.3. Aportes

Académico: Nos permitira conocer los cimientos adquiridos en la
universidad, asi como generar un punto de vista poco tratado y
descuidado en nuestro territorio nacional a nivel deportivo, ya que
esto podria dar origen a la investigacién de otras bases deportivas o
a empresas emergentes de cualquier campo empresarial.

Sociedad: los interesados a nivel deportivo, podran contar con una
herramienta tecnolégica para la toma de sus decisiones.

1.4. Delimitacion del problema

El proyecto de investigacion a realizarse, estard delimitado en el analisis y

presentacion de los datos de las ligas deportivas de futbol profesional en

todo el territorio peruano, en un dashboard y usando web scraping.

1.5. Caracteristicas problematicas

e La informacién deportiva no es un tema muy usado de forma tecnolégica

en el futbol profesional peruano.
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e La ausencia de un andlisis, hace imposible manejar un uso futuro del Big
Data en el futbol profesional peruano.
e Al no haber un analisis nacional del futbol, no podria existir una

comparativa deportiva entre los diversos jugadores peruanos.

Andlisis de caracteristicas problematicas

e Las instituciones deportivas, no tienen alguna herramienta tecnolégica
que pueda obtener y procesar data, para general algun valor comercial.

e Al no haber algun analisis deportivo que se pueda registrar y almacenar,
hara que esa informacion se pierda y no pueda utilizarse en un futuro
cercano o lejano.

e La falta de comparativas entre jugadores en base a los datos, hace que
la afinidad de las personas entre jugadores y entrenadores, pueda

afectar en la toma de decisiones.

1.6. Definicién del problema
El problema se basa en desarrollar un dashboard, que pueda representar
informacion histérica del nivel futbolistico de los diferentes clubes

deportivos del Peru y sus jugadores.

1.7. Formulacion del problema
¢, Como realizar un analisis significativo de datos sobre los jugadores de la

liga 1 en futbol peruano?

1.8. Formulacion de la hipétesis
Ha = La técnica scraping del plugin webscraper permite recuperar
informacion para el analisis de los datos de jugadores y clubes peruanos
es significativa.
Ho = La técnica scraping del plugin webscraper NO permite recuperar
informacion para el analisis de los datos de jugadores y clubes peruanos

es significativa
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v Nivel de significancia
Si p>=0.05, Aceptamos la Ho y rechazamos la Ha

Si p<0.05, Rechazamos la Ho y aceptamos la Ha

v' Determinar la region de aceptacion y rechazo de la hipétesis nula

Regifn de rechaz Regidn de areptacidn Fegitn de rechazo

2. MARCO TEORICO
2.1. Antecedentes

Antecedentes Nacionales:

En esta tesis doctoral de la Universidad San Ignacio de Loyola, deja claro
sobre los diversos problemas del futbol peruano, como la crisis econémica
de los clubes deportivos, la mala gestidbn organizacional de los clubes
deportivos, la falta de crecimiento institucional de los clubes del futbol
peruano a nivel local, nacional y por la tanto internacional, afectando de
sobremanera cualquier iniciativa deportiva de cualquier club nuevo o de un
pasado histérico, donde identifica las diversas variables que pueden
afectar a los clubes deportivos. El tesista propone construir una estrategia
de neuromarketing y posicionamiento de los clubes deportivos a nivel
internacional y asi generar interés de nuevos socios, hinchas y sponsor
publicitarios, que puedan hacer crecer econdmicamente a un club
deportivo. (YALE RIOS, 2021)

Antecedentes Internacionales:

El siguiente trabajo corresponde a la Universidad del Pais Vasco, donde el
autor propone recoger grandes datos, con el objetivo de proporcionar

visualmente un panel de control que nos ayude a interpretar de manera
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resumida, concisa y simple, y a la vez puedan lograr una mejor toma de
decisiones. Una de las finalidades del autor es que el panel que se logre a
desarrollar, se actualice constantemente de manera autonoma brindando
informacion en tiempo real al momento de establecer conexion con la
fuente de datos empleada, a su vez, también se desarrollaron habilidades
creativas cuando relacionaron un conjunto de datos con el fin de conseguir
que el mayor nimero de usuarios puedan interpretar sin mayor dificultad
los indicadores del panel. Por ultimo, proponen una mejora para la
implementacion de base de datos automatizado, utilizando procesos de
extraccion tales como los cubos OLAP o sistemas inteligentes como el
Data Mining, para que asi se pueda aplicar la analitica predictiva que les
permita completar de manera satisfactoria un sistema de inteligencia de
negocios. (Neva, 2018-2019)

El siguiente trabajo es una memoria de la Universidad de las islas de
Baleares, donde la investigacion se centra en recolectar datos de forma
masiva, con el fin de explorar las herramientas del web scraping y la
implementacion de la misma para el andlisis de datos. La investigacion da
a conocer los diferentes framerwork para extraer dicha tarea, como la
libreria scrapy de Python. El proceso para obtener dicha informacion es
obtenerlo mediante un cddigo generado en el modulo scraper (Spider), y
una vez finalizado este proceso, lo enviara los datos a una API para ser
procesada, sirviendo como nexo entre el médulo scraper y el médulo de
almacenamiento. Finalmente, una vez procesada dicha data y convertida
data en informacion, serd almacenada en una base de datos para su
posterior uso, Adicional a ello hay un mdédulo de control, que se encargara
de la ejecucion periddica del scrapear de manera automatica. (Vicente
Stenhouse, 2018)

Este articulo fue realizado por la empresa espafiola Freedom & Flow
Company, el cual basa su estudio en utilizar herramientas tecnoldgicas
como wearable devices (pulseras de actividad, relojes para correr,
medidores de estrés, etc.) para obtener datos, analizarlos y usarlos en la

productividad individual de las personas en una empresa, la reduccion de
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bajas laborales y el retorno de inversion, generando una tasa positiva de
productividad del 12%, que se debe a la gestion de las personas a traves
del Small Data, que no es mas que es un conjunto de datos con un
volumen y un formato que hacen que los datos sean accesibles,
informativos y procesables. Al contrario del Big Data donde Gartner dice
gue un 80 % de la informacién almacenada mediante el Big Data, no se
aprovecha de o es util para la toma de decisiones para las organizaciones.
El almacenamiento como tal, genera un gasto importante para las
organizaciones, y que posteriormente esa informacion no pueda ser
utilizada seria un problema. Ahora si tenemos en cuenta que el 60 % de la
informacion, pierde su valor inmediatamente después de ser extraida, se
transforma si no es utilizada en data oscura, y se refieren a “toda aquella
informacion y activos que las organizaciones recolectan diariamente y
procesan y almacenan; pero que generalmente no usan para otros fines”

(Freedom & Flow Company, 2016)

El siguiente trabajo es un proyecto de investigacion de la Universidad
Politécnica de Catalufia, el cual para su desarrollo se investiga sobre las
diversas metodologias de Data Mining para seleccion de datos y también
se estudia sobre las diferentes metodologias de machine learning las
cuales nos permiten comparar los diferentes comportamientos y
comprender mejor como funcionan internamente. Hacen uso de la
metodologia CRISP-DM vy lo aplican al proyecto de investigacion para
establecer la direccion en que va el proyecto. Logran su objetivo con el
uso de Python y las técnicas de web scraping para obtener informacién
gue solo estd disponible en la pagina web de baloncesto de la Liga
Endesa. Una vez obtenido la fuente de datos a través del raspado web y
enlazarlo a una base de datos creada, se manipulan y almacenan en una
estructura de datos. Finalmente, con la informacion obtenida se pudieron
obtener maximas ventajas de un equipo local para que se lleve la victoria.
El estudio logra con satisfaccion la finalidad relacionada con las
estadisticas del baloncesto y el estudio de las bases de datos, logrando
pronosticas si el equipo a estudiar ganara o perdera un encuentro.
(Moncosi Linares, 2020-2021)
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Este proyecto de investigacion fue desarrollado en la Universidad de
Valladolid, donde se estudia sobre el uso del Big Data y las semejanzas
del analisis de datos y las diferencias que los identifican, para que asi
logren comprender la importancia del Big Data, asi como también
proponer algunas lineas de evolucion como la medicina, el periodismo y la
agricultura. Con esto se quiere mejorar la vida de las personas y el uso de
las técnicas y herramientas de Big Data, para facilitar y mejorar las cosas
en la vida de las personas. También se trata sobre conceptos de Business
Intelligence o Inteligencia Empresarial, asi como sus caracteristicas,
ventajas, relaciones y diferencias con el andlisis de datos y el Big Data.
Como ultimo abarcan la herramienta de andlisis de datos de Power Bl,
Click Sense entre otras, para el analisis de la gestion deportiva, e
implementando la visualizacién y representaciéon de los resultados en
informes generados de manera facil de entender, donde lo visual destaca
por encima del resto. (De Miguel Toquero, 2020)

2.2.Definiciones

Para el desarrollo del trabajo, es conocer y describir el campo de

conocimiento sobre el que se va a trabajar.

2.2.1. Web Scraping

Segun la web Aukera, “El web scraping consiste en navegar
automaticamente una web y extraer de ella informacion. Esto puede ser
muy (til para muchisimas cosas y beneficioso para casi cualquier
negocio. A dia de hoy, no creo que exista una sola empresa de éxito que
no lo haga —o que no quiera hacerlo—. De hecho, la empresa reina del
scrapeo es Google, que para que su buscador funcione asi de bien tiene

gue estar constantemente scrapeando la red entera” (AUKERA, 2021)

Uso comun del web scraping:
e Consolidar contenido o informacion comercial: Las diversas
empresas en el internet, crean diferentes ofertas en la red, y una

forma de utilizar el web scraping, es agrupar toda esa informacion de
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las diferentes ofertas en la red, en un solo sitio comercial y funcional.

Un ejemplo de ello es trivago.

Popularidad en el internet: el web scraping permite usar, el analisis
del uso de dato de las redes sociales como, por ejemplo, el analisis
de sentimientos mediante técnicas de ciencia de datos o Data
Science y usarlos en otros sistemas, para realizar un estudio social o

tendencia en las redes sociales.

Identificar tendencias digitales: Como se menciond en el parrafo
anterior, al usar el web scraping en las redes sociales y analizar esos
datos, permite identificar tendencias de que le gusta a la gente en la
red, como productos,

influencers, marcas comerciales, en un tiempo determinado,
informacion que puede ser usada para marketing y generar

camparfas comerciales.

El mejor precio: las empresas pueden usar el web scraping, para
identificar que empresas de la competencia estan ofreciendo el mejor
precio en tiempo real. Esto deberia permitir a la empresa

competidora ajustar sus campafas comerciales al cliente final.

Monitorear la competencia: Como hablamos del punto anterior, no
solo se puede identificar qué precios ofrece la competencia, sino que
productos o servicios ofrecen a su clientela, un marco de referencia
indispensable para tomar acciones que puedan beneficiar a una

organizacion.

Mejorar el comercio electrénico: Como se menciones en los puntos
anteriores, con la optimizacion del mejor precio y los productos que
se ofrecen, se puede identificar que productos o servicios, no son

ofrecidos por la competencia.
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e Andlisis de la busqueda de google: Mediante el web scraping, se
puede tener un marco referencial de busquedas o palabras claves
conocidos como keyword y potenciar con herramientas SEO, el
posicionamiento de contenido digital en el google, un buscador usado

a nivel mundial.

2.2.2. Extension Scraper

Existen diversas técnicas de hacer web scraping, como el por medio de
un software especializado como la libreria scrapy de Python, o cualquier
otro lenguaje de programacion, o a través de la plataforma de Google
Chrome con Google Sheets, inclusive herramientas de pago como
Screaming Frog scraping, pero el que utilizaremos para el desarrollo de
esta tesis, serd la extension de Google Chrome llamada scraper. Aqui
dejamos el link del plugin:

https://chrome.google.com/webstore/detail/scraper/mbigbapnjcgaffohmb

kdlecaccepnagjd

Scraper:

Es una extension de Google Chrome que te permite hacer web scraping
directamente desde la web.

Te sirve para extraer todo lo que esté similar dentro de una web,

imagenes, textos, tablas, etc.

0 >

Extension de
Google Chrome

Web sites with
HTML pages & f  Scraper Scructured data
Ajax

Figura 11 Estructura de funcionamiento de la extension scraper de Google Chrome
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2.2.3. HTML

‘HTML es un lenguaje de marcado de hipertexto o “Hyper Text Markup
Language” por el desarrollo de sus iniciales en inglés, basicamente este
lenguaje se escribe en su totalidad con elementos, estos elementos
estan constituidos por etiquetas, contenido y atributos” (DevCode, 2021)
HTML es un markup language, lo que significa que estad escrito con
codigos que puede leer una persona sin que sea necesario compilarlo
primero.

En otras palabras, el texto en una pagina web estd «marcado» con
estos codigos para dar instrucciones al navegador web sobre como
mostrar el texto. Estas etiquetas de marcado son las propias etiquetas
HTML (IEBS, 2019)

Lista de etiquetas HTML.:

En la creacién de cualquier documento HTML, las etiquetas mas usadas

generalmente son:

Etiqueta Descripcién

<body> Cuerpo o contenido del documento web
<head> Cabecera o informacion de la pagina
<div> Dividir contenido

<a> Hipervinculos o enlaces

<strong> Formato de texto en negrita

<br> Saltos de linea

<H1> ... <H6> | Titulo del nivel 1 al 6

<img> Afadir imagenes en un sitio web
<ol> Sirve para ordenar listas

<ul> Sirve para listas desordenadas
<li> Para elementos en una lista

Tabla 5 Principales Etiquetas HTML

2.2.4. ;Qué es el Dashboard?
Un Dashboard es una herramienta de gestiéon de la informacion que
monitoriza, analiza y muestra de manera visual los indicadores clave de

desempeiio (KPI), métricas y datos fundamentales para hacer un
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seguimiento del estado de una empresa, un departamento, una
campafa o un proceso especifico. (Ortiz, 2021)

Es una herramienta que las empresas utilizan para ayudar a rastrear,
analizar y visualizar datos, por lo general para obtener una visibn mas
profunda en el bienestar general de la organizacion, un departamento, o
incluso un proceso especifico. Detras de las escenas, cuadros de mando
conectar todo tipo de diferentes indicadores, fuentes de datos, APIs y
servicios—y ayudan a las empresas a extraer informacion relevante a
partir de esas fuentes y mostrar maneras faciles de usar. (Microsoft,
2021)

Podemos decir que el Dashboard, es una herramienta de gestion de la
informacion, que sirve para extraer informacion relevante de diversas
fuentes, para hacer un seguimiento de las diversas actividades
empresariales de una empresa y poder manejarlo facilmente con las

diversas fuentes de extraccion de datos.

2.2.5. ¢Qué es un dato?

Un dato no es otra cosa que una representacion simbdlica de alguna
situaciébn o conocimiento, sin ningun sentido semantico, describiendo
situaciones y hechos sin transmitir mensaje alguno. Puede ser un

namero, una letra o un hecho. (Bulmaro, 2021)

2.2.6. ¢ Qué es el andlisis de datos?

Se trata de un proceso que consiste en analizar informacion para extraer
datos significativos de un conjunto determinado. Esta técnica de analisis
se lleva a cabo con Big data en la mayoria de los casos, aunque lo cierto
es que puede aplicarse a cualquier conjunto de datos. (LISA
INSURTECH, 2021)

La aplicacion sistematica de técnicas estadisticas y logicas para
describir el alcance de los datos, modularizar la estructura de datos,
condensar la representacion de datos, ilustrar a través de imagenes,
tablas y graficos, y evaluar inclinaciones estadisticas, datos de
probabilidad y derivar conclusiones significativas conocidas como
Andlisis de datos (Data Analysis, 2022)
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Podemos concluir que el analisis de datos, es un proceso para obtener
datos significativos, ya sea de una gran fuente de datos o pequefia, pero
gue buscara condensar su utilidad de forma estructurada y ordenada, a
través de tablas, gréaficos o datos probabilisticos.

2.2.6.1 Caracteristicas del analisis de datos
Para una buena gestion centralizada de los datos, se debe contar con
ciertas caracteristicas fundamentales, para que cualquier herramienta

pueda ser util, como lo menciona en la revista byte (Byte Tl, 2021)

1. Escalabilidad:
Lo que uno busca con esta caracteristica es a medida que crezca el
volumen de los datos y las fuentes de la misma, pueda aumentar las

capacidades de ingesta, procesamiento, y almacenamiento.

2. Colaborativa:

Esta caracteristica se da cuando hay gran cantidad de datos y
profesionales capaces de trabajar juntos y tener un mejor desarrollo de
los datos.

3. Integracion:

Es fundamental que los nuevos recursos, puedan integrarse con las
nuevas herramientas tecnoldgicas que aparezcan en el mercado, y
puedan ayudar a adaptarse ante los cambios, evitando la obsolescencia.
4. Usabilidad sencilla:

Se busca mediante esta caracteristica, proveer de una plataforma que
pueda aprender y usarse de manera rapida y sencilla, siendo este su
valor.

5. Autonomia:

Esta caracteristica es necesario, ya que el valor comercial, es muy
diferente al valor de produccién, y por lo tanto debe crearse un espacio

diferente para cada propdsito, segun se requiera en el analisis de datos.
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2.2.6.2 Tipos de analisis de los datos

A partir de la categoria de analisis descriptivo hasta el prescriptivo,

aumenta la complejidad y el esfuerzo de la evaluacion de datos, pero

también el valor afiadido para la empresa.

A continuacion, se enumera los tipos de analisis de datos:

1. Analisis descriptivo: What happened (Lo que sucedio)

2.

3.

4.

El método de andlisis descriptivo es el punto de partida de cualquier
reflexion analitica, y tiene como objetivo responder a la pregunta de
¢qué sucedio?

Lo hace ordenando, manipulando e interpretando datos sin procesar
de diversas fuentes para convertirlos en informacién valiosa para su

organizacion.

Anadlisis exploratorio: How to explore data relationships (Cémo
explorar las relaciones de datos)

Como su nombre indica, el objetivo principal del andlisis exploratorio
es explorar. Antes de eso, todavia no existia la nocion de la relacién
entre los datos y las variables. Una vez que se investigan los datos,
el andlisis exploratorio le permite encontrar conexiones y generar
hipotesis y soluciones para problemas especificos. Un éarea de

aplicacion tipica de Tl es la mineria de datos.

Andlisis de diagndéstico: Why it happened (Por qué sucedio)

El andlisis de datos de diagnéstico capacita a los analistas y
ejecutivos al ayudarlos a obtener una comprensién contextual firme
de por qué sucedié algo. Si sabe por qué sucedié algo y cédmo
sucedid, podra identificar las formas exactas de abordar el problema

o el desafio.

Analisis predictivo: What will happen (Lo que sucedera)

El método predictivo le permite mirar hacia el futuro para responder a
la pregunta: ¢qué sucedera? Para ello, utiliza los resultados de los
analisis descriptivos, exploratorios y diagnésticos mencionados

anteriormente, ademas del aprendizaje automatico (ML) y la
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inteligencia artificial (IA). De esta manera, puede descubrir
tendencias futuras, problemas potenciales o ineficiencias, conexiones

y bajas en sus datos.

5. Andlisis prescriptivo: How will it happen (cémo sucederd)
Otro de los tipos de métodos de analisis mas efectivos en la
investigacion. Las técnicas de datos prescriptivos se cruzan con el
analisis predictivo en la forma en que gira en torno al uso de patrones
o0 tendencias para desarrollar estrategias comerciales practicas y

receptivas.

2.2.6.3 Obtencion de los datos

El proceso para la gestion de datos, se tiene que incluir una diversidad
de fuentes como bases de datos, sistemas ERP, sensores, gadgets,
sitios webs, archivos csv, excell, json, pdf, entre otros. La obtencion de
esos datos, puede estar contenida de manera estructura 0 no
estructurada. Posteriormente se debe homogenizar los datos para la

siguiente fase del analisis.

2.2.6.4 Almacenamiento de los datos

“‘Aungue William Harvey Inmon es considerado como el padre del Data
Warehouse, fueron unos investigadores del IBM quienes le dieron este
nombre.

Fue creado en la década de los 90, y consiste en un conjunto de datos
almacenados que pueden ser consultados por las empresas mediante
tecnologias como la Mineria de Datos. [...] Estos datos sirven de apoyo
para tomar decisiones y se encuentran ordenados, organizados por
temas, son temporales y no volatiles.” (Toquero, 2020, pag. 61)

En el almacenamiento de datos, es necesario conocer de un mercado
de datos, que se puede describir de la siguiente manera:

Son un subconjunto de un Data Warehouse orientado al analisis,
almacenamiento e integracion de los datos en un departamento o area
de la empresa. Posee la misma complejidad que el Data Warehouse

pero se estructura de manera diferente, ya que cada departamento
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tiene unas necesidades distintas y una forma de gestionar y aplicar la

informacion.” (Toquero, 2020, pag. 62)

2.2.6.5 Segmentacion de los datos

La gran cantidad de informacion recopilada para una investigacion,
puede ser muy grande y por eso debemos llevar a cabo una
segmentacion de datos. A continuacion, vamos a proponer un ejemplo
en el ambito futbolistico, el cual detallamos de la siguiente manera:

Al finalizar una temporada de fatbol de cualquier pais, se comienza a
negociar sobre los fichajes de comprar y vender jugadores segun sus
necesidades de los interesados. Para ello la direccion técnica debera
obtener datos deportivos, tanto de los que juegan en tu localidad como
de los que juegan en otras ligas extranjeras.

Ahora una vez obtenidos los datos, se tardaria mucho tiempo en
analizar todos los pardmetros de todos los jugadores, por eso razén se
tendria que segmentar el analisis de datos. Para ello, se filtraran los
datos, parametros o indicadores que nos interesa valorar, siendo este
un filtro con respecto al resto de datos.

Si un equipo ha encajado muchos goles durante una temporada,
seguramente les interesara fichar a buenos defensas. Teniendo esta
necesidad, ¢les interesara valorar a todos los jugadores de la liga o,
incluso, a todos los defensas de la liga? La respuesta es evidente; no.
(Toquero, 2020, pag. 64)

Como se cité en el parrafo anterior podemos decir que, usando
herramientas adecuadas se podréa filtrar la informacion de todos los
jugadores como, los que tengan buenos datos de despegue de balones,
robos de baldén, pases acertados, faltas deportivas, etc., De esta
manera la direccion técnica, puede centrarse en valores mencionados
anteriormente para después valorar aspectos economicos u algun

criterio deportivo de cual es el mejor jugador para fichar.

2.2.6.6 Proceso del analisis de datos
Para el proceso del analisis de datos, primeramente, se tendra que

obtener el dato en crudo, mediante una recoleccién, para posteriormente
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procesarlo y normalizar los datos. En la siguiente figura se representa de

una mejor manera.

Andlisis
exploratorio

Datos normalizados l
Modelos y
algoritmaos

Decidir Comunicar,
visualizar,

distribuir

Recoleccicon
“en crudo” b Procesado

Figura 12 El proceso de andlisis y visualizacion de datos

La figura 1 muestra el proceso de andlisis y visualizacion del big data, y
como el andlisis exploratorio y la visualizacién (marcados como cuadros
grises) se engloban en este. Por una parte, los datos a analizar proveen
de diferentes fuentes, y estan en diferentes formatos. A veces incluso
seran incompletos o contradictorios. Es por ello que, tras la recoleccién
de los datos “en crudo”, sera necesario procesarlos y almacenarlos en
formato normalizado.

(Macias LLoret, Julbe, & Nin, 2017)

2.2.6.7 Importancia del andlisis de datos

Se debe entender el potencial, que un andlisis de datos puede aportar

en una organizacion. Siguiendo esta pauta nombraremos tres

importantes:

1. Toma de decisiones informada:
Desde una perspectiva de gestion, puede beneficiarse del analisis de
sus datos, ya que le ayuda a tomar decisiones basadas en hechos y
no en una simple intuicion. Por ejemplo, puede comprender donde
invertir su capital, detectar oportunidades de crecimiento, predecir
sus ingresos o abordar situaciones poco comunes antes de que se
conviertan en problemas. De esta manera, puede extraer informacion

relevante de todas las areas de su organizacion y, con la ayuda del
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software de tablero, presentar la informacion de una manera

profesional e interactiva a las diferentes partes interesadas.

2. Reduccion de costes:

Otro gran beneficio es la reducciéon de costes. Con la ayuda de
tecnologias avanzadas como el andlisis predictivo, las empresas
pueden detectar oportunidades de mejora, tendencias y patrones en
sus datos y planificar sus estrategias en consecuencia. Con el
tiempo, esto le ayudard a ahorrar dinero y recursos en la
implementacion de las estrategias equivocadas. Y no solo eso, al
predecir diferentes escenarios, como las ventas y la demanda,
también puede anticipar la produccién y el suministro.

3. Dirigirse mejor a los clientes:
Los clientes son posiblemente el elemento més crucial en cualquier
negocio. Mediante el uso de analisis para obtener una vision de 360°
de todos los aspectos relacionados con sus clientes, puede
comprender qué canales utilizan para comunicarse con usted, sus
datos demogréficos, intereses, habitos, comportamientos de compra
y mas. A la larga, impulsara el éxito de sus estrategias de marketing,
le permitird identificar nuevos clientes potenciales y evitara
desperdiciar recursos en dirigirse a las personas equivocadas o
enviar el mensaje equivocado. También puede realizar un
seguimiento de la satisfaccion del cliente analizando las resefias de
sus clientes o el rendimiento de su departamento de servicio al

cliente.

2.2.7. Campos de aplicacion en el andlisis de datos

2.2.7.1 En el sector EconGmico

Hay 3 puntos importantes sobre los que se basa dicha relacion: la
democratizacion de los datos, las necesidades de los usuarios de
personalizacion en las comunicaciones e interacciones con las marcas y
las capacidades que estan involucradas en el almacenamiento,

procesamiento y analisis de datos que hacen que éstos puedan usarse
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correctamente como insumo para la toma de decisiones. (Lopez
Vanegas, 2020)

La democratizacion de los datos, el cual tomo fuerza debido a la crisis
del covid-19, generando un cambio en las ventas y en las tendencias de
consumo a nivel mundial. Generando asi una liberacion de datos al
acceso publico.

Necesidades de los usuarios de personalizacidn, este concepto se a
desarrollado de una manera abismal, debido a la explosion de las redes
sociales. El digitalizar los datos, no solo ahorra tiempo, sino costes de
transporte, ya que productos comercializados por las redes sociales o
cualquier plataforma online, generan datos que pueden ser procesados y
analizados, para generar una rapida segmentacion del mercado,

inclusive un perfil en funcién de las preferencias del consumidor.

Capacidades alrededor de la Ciencia de Datos, la conversién de los
datos a informacion a través de un analisis descriptivo, se convierte en
conocimiento para tomar decisiones con analisis predictivo, apoyado en
la habilitacién tecnoldgica para un monitoreo y evaluacion de metas.

Pero la evolucion analitica de las empresas tiene que ir, no migrando
porque pasar de un modelo de madurez analitica predictiva omite la
descriptiva, pero si debe ir en una escala donde primero se madura lo
descriptivo para pasar a lo predictivo, luego a lo prescriptivo (que por
ejemplo son los simuladores de crédito) y finalmente el conjuntivo
(procesamiento del lenguaje natural para integrarlo con los demas

analisis). (Lopez Vanegas, 2020)

2.2.7.2 En el campo de la medicina

La generacion de nuevas ideas para impulsar la investigacion médica,
se basa en la convergencia de la ciencia y la tecnologia, y permitir un
avance en la toma de decisiones, como fue la pandemia mundial. Aqui

un ejemplo:
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Derk Arts, fundador y CEO de Castor EDC, es una plataforma de
captura de datos con sede en los Paises Bajos, se dio cuenta de este
problema mientras trabajaba en medicina.

Arts se sinti6 frustrado con los sistemas, por los procesos obsoletos y la
falta de vision de futuro para los datos de los pacientes. Inventamos la
plataforma Castor con una mision clara: "Queremos permitir que cada
investigador capture datos para impulsar una mejor toma de decisiones.”
Mas de 50.000 investigadores de 90 paises utilizan el Castor en sus
investigaciones. La plataforma de Castor ha apoyado mas de 4.100
estudios comerciales y académicos que cubren una amplia gama de
areas de enfermedades, como diabetes, enfermedades
cardiovasculares, enfermedades raras y oncologia. Alteryx Analytic
Process Automation Platform™ se utiliza para acceder, validar y
transformar de forma segura grandes cantidades de datos de ensayos
tradicionales y descentralizados. Los investigadores médicos obtienen
acceso a los datos en paneles interactivos para que puedan compartir

facilmente informacién con el personal médico. (Arts, 2022)

2.2.7.3 En el manejo de recursos humanos

Haciendo el uso de un software de inteligencia artificial, se analiza miles
de datos que ayudan a los directivos de recursos humanos a elaborar
informes para un control de rendimiento general.

En el 2020, el teletrabajo se convirtié en una forma habitual de trabajo, lo
que conllevo un nuevo desafio para la gestion del area de recursos de
humanos en las organizaciones. Este nuevo escenario laboral del
llamado teletrabajo, se buscaba una comunicacion y colaboracion
efectiva, un nuevo paradigma habia nacido.

Un ejemplo de ello es la utilizacion de la herramienta Talentia HR
Intelligence.

Talentia Software ofrece Talentia HR Intelligence para la herramienta
HCM, un software de gestion de RR. HH., que pone al alcance de los
responsables de Recursos Humanos un sencillo sistema de analisis de
datos en tiempo real. Es una herramienta perfecta para crear informes

precisos. Asi podremos orientar el futuro de la organizacién hacia el
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destino Optimo, con la consulta y analisis de informacion histérica y
puntual. Esto permite al director de RR. HH. determinar tendencias en
resultados. (Sanchez, 2021)

2.2.7.4 En el campo deportivo

Las diversas empresas de cualquier rubro o tamafio, no estan exentas
de utilizar el analisis de datos, para ayudarse en el proceso de toma de
decisiones incluso en el sector deportivo. Aunque ahora se ha vuelto una
férmula ganadora en equipos mayormente europeos, al incluir la
tecnologia y el analisis de datos en las disciplinas deportivas.

Antes de los afios 90, la formula para analizar un juego, era ver los
videos de los partidos jugados y hacer sus anotaciones en pizarras
acrilicas con plumoén, o una hoja de papel y lapiz, todo eso fue
cambiando en los afios 90 el Club de Futbol Manchester United, decidié
usar la analitica para la toma de decisiones. Seguidamente para el 2010,
los principales equipos de talla internacional comenzaron a usar la

analitica de datos.

Hablando de deporte y mas concretamente del fatbol, este experimentd
rapidos avances tecnolégicos, con plataformas capaces de capturar y
analizar datos de entrenamientos, partidos, dispositivos de Internet de
las cosas (IoT) y wearables. Los entrenadores ahora dependen en gran
medida de las métricas para guiar su toma de decisiones y ayudar a sus
equipos a sobresalir. Los equipos de futbol se basan en grandes
cantidades de datos extraidos de innumerables fuentes para llevar su
juego al siguiente nivel. Sensores de 10T y los dispositivos GPS rastrean
los movimientos del jugador y la pelota en tiempo real. El seguimiento
Optico puede incluso sefalar la posicién de los jugadores en el campo 25
veces por segundo, en relacion con el balon, la oposicion y los
compafieros de equipo. (KIO NETWORKS, 2022)

Un ejemplo del uso del andlisis de datos es en los entrenamientos, ya
que se utiliza dispositivos portatiles que miden la carga de trabajo, el

movimiento y los niveles de fatiga de los jugadores para administrar su
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condicion fisica, posicionamiento y optimizar su rendimiento durante el
juego. A su vez esos datos recopilados se utilizan para disefiar planes
de entrenamiento personalizados.

Posteriormente con un almacenamiento en la nube de los datos, se
combinan esos grandes volimenes y usando la inteligencia artificial,
permitia un analisis de datos de muchas fuentes para medir e incluso
predecir el rendimiento del equipo.

Con la ayuda del andlisis predictivo de los datos, se busca ayudar a los
entrenadores comprender las diversas formaciones de equipos y las
consecuencias, lo que puede ayudar al entrenador adaptar cual es el
mejor entrenamiento.

Una métrica que los equipos han descubierto que tiene poder predictivo
son los goles esperados (XG), que mide la calidad de los tiros de los
jugadores en el juego de ataque y la probabilidad de que los tiros
resulten en goles. xG utiliza algoritmos que tienen en cuenta factores
como la distancia desde el objetivo, los angulos y maéas. (KIO
NETWORKS, 2022)

2.2.8. El futuro del analisis de datos en el futbol

En el 2021 la FIFA en la copa arabe, realizo un analisis de cada jugador
en cada segundo del partido, y que buscaba aumentar la competitividad
a través de la tecnologia.

Para esta copa arabe se asigndé a cada jugador un analista, el cual
supervisa, rastrea y codifica su rendimiento individual, incluyendo
movimientos de un jugador con y sin balon. Este andlisis intensivo
recopila mas de 15000 puntos de datos de cada partido, dando a los
analistas de equipo, entrenadores, jugadores, aficionados y periodistas,

nuevas perspectivas que ayuden a entender el juego.

La FIFA quiere proporcionar a los directores técnicos, entrenadores y
analistas de rendimiento las mejores perspectivas posibles que los
ayuden a desarrollar el talento a nivel mundial, pero para ello, la FIFA
necesita entender primero la situacion actual del futbol, tanto dentro

como fuera del campo. (FIFA, 2022)
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Este estudio del andlisis de los datos, podria ser valioso y darle una

ventaja a los pequefios paises que no tengan acceso a esta informacion.

‘A fin de cuentas, esa es la vision de la FIFA: hacer los Mundiales mas
competitivos”, continud. “Si podemos dar informacién... y eso es lo que
estamos haciendo en este momento con las naciones mas pequefas; y
ayudarlas a desarrollar sus paises para reducir la brecha... eso es lo
que quiere la FIFA. Esa es su vision”, (FIFA, 2022)

Para la copa mundial CATAR 2022, la FIFA proporcionara a cada
equipo datos esenciales a cada una de las 32 selecciones, incluido las
recomendaciones, recursos y perspectivas, a los expertos técnicos,

entrenadores y jugadores.

2.2.9. Framework SCRUM

“Scrum es un conjunto de buenas practicas y reglas que proveen la
estructura necesaria para ayudar al equipo a reducir la complejidad
técnica, comercial e interpersonal del desarrollo del software en su
conjunto y que, también capacita a equipos auto organizados para

alcanzar sus objetivos” (RobertoTouza, 2021)

Roles en el SCRUM:

Los roles en Scrum, se encargan de la construccion de un software de

calidad, y la gestion del mismo. Los roles son 3y son:

e EIl Scrum Master: Es la persona encargada de guiar al equipo Scrum,
para que cumpla el proceso de metodologia Scrum y sus reglas.
Debe gestionar adecuadamente las herramientas tecnoldgicas y
crear un ambiente adecuado para el desarrollo y operatividad de los
proyectos Scrum, Yy solucionar cualquier requerimiento para el
producto. También debe trabajar de la mano con el duefio del
proceso y asegurarse que hay una comprension en el desarrollo del
producto de software.

e El Product Owner: Representa a los clientes que usaran el software a

construir, segun los requerimientos del giro del negocio. El también
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esta encargado de plasmar los requerimientos del proyecto al Scrum
Master, para que €l lo pueda dar a entender al equipo Scrum.

e Eles un puente entre el Scrum master y el equipo Scrum.

e EI equipo Scrum: Profesionales con diversas habilidades vy
conocimientos técnicos, para desarrollar cualquier proyecto, que esta
plasmado en historias de usuario. Ellos se encargan de presentar

avances del desarrollo, por cada sprint iniciado.

El proceso SCRUM:

Para el desarrollo del proceso Scrum, empieza con la creacion del
Sprint, el cual mediante una reunion el duefio del proceso (Product
Owner PO) presenta las historias en un elemento llamado Product
Backlog en un orden prioritario de elaboracién. Seguidamente el equipo
Scrum selecciona la cantidad de historias que puede realizar de ese
Sprint, para posteriormente el equipo Scrum, decidir como lo van a
realizar. El siguiente evento seria el Sprint Planning, donde se inferir4
como se desarrollard las historias de usuario del Product Backlog, donde
también se creara el Daily Scrum, que no es mas que reuniones de 15
minutos para retroalimentas las tareas realizadas del dia anterior por el
equipo Scrum, para saber si estan siguiendo los requerimientos del
Product Owner. Seguidamente se genera un Print Review que
inspecciona los resultados, para generar el Print Retrospective, que se
encarga de ver la calidad del producto. Todo esto es seguido por el

Master Scrum, que fomenta un entorno adaptivo y de guia para el equipo

Scrum.
Marco de la

Metodologia Scrum

Dalily Scrum

' (24 Horas) '

Product Backlog

O~O W ¥

del Sprint

Figura 13 Proceso del Framework Scrum
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2.2.10. La herramienta Power Bl

Power Bl es un servicio gratuito de andlisis de negocio basado en la
nube y visualizacion de datos de negocio. Esta herramienta de Business
Inteligence (BI), incorporada en la suite de productividad Microsoft Office
365, permite controlar la salud de un negocio mediante un dashboard en
vivo, crear informes interactivos con Power Bl Desktop y acceder a los
datos en cualquier lugar con las aplicaciones nativas de movil.
(Arimetrics, 2021)
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Figura 14 Ejemplo de un Dashboard de Segmentacion de mercados

Para un entendimiento de la herramienta de software en el manejo de la
informacion a procesar, detallaremos de forma general sus elementos y

las fases de la misma.

Interface de Power Bl Desktop
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Figura 15 Interface de Power Bi Desktop
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2.2.11. Otras Herramientas existentes

2.2.11.1 Pentaho

Pentaho Data Integration (PDI), también conocido como Kettle, forma
parte de la suite multiplataforma de inteligencia empresarial Open
Source Pentaho. Incluye todo tipo de herramientas que estan dirigidas
principalmente a mejorar el proceso de toma de decisiones
empresariales: software de gestion de almacenes de datos,
herramientas de integracion y analisis de datos, software para gestores

y herramientas de mineria de datos. (CE Entel, 2021)

pentaho

Figura 16 Ejemplo de la herramienta Pentaho

2.2.11.2 Tableau

Es una herramienta de visualizacién de datos interactiva, es decir, el
usuario tiene la posibilidad de interactuar con los datos: comparar,
filtrar, conectar unas variables con otras, etc. Ademas, los informes y
dashboards que se pueden crear con la herramienta son muy visuales

lo que facilita la comprension rapida de los datos. (Neteris, 2019)
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Figura 17 Ejemplo de la herramienta Tableau, en una campafia y retenciones
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2.2.11.3 IBM Watson Analytics

IBM Watson Analytics es un servicio, basado en la nube, de inteligencia
artificial. Su funcion es permitir a las empresas descubrir, analizar y
visualizar, de una forma inteligente, datos e informacién relevante para
descubrir patrones o tendencias y para ayudar a la toma de decisiones.
Dos de los principales puntos fuertes de IBM Watson Analytics son el
analisis

predictivo y la narracién visual. Abarca muchas categorias, como
ventas, operaciones, finanzas, atencion al cliente, recursos humanos,
etc. En todas ellas

permite analizar y visualizar datos de forma interactiva, buscar de forma
automética patrones de comportamiento y analizar las redes sociales. A
mayores, permite la creacion de cuadros de mando. (Toquero, 2020,
pag. 79;80)

L) 5 800.49

@ . 1,090

Figura 18 Ejemplo de la herramienta IBM Watson Analytics
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3. MATERIALES Y METODOS
3.1.Material

3.1.1.

3.1.2.

3.1.3.

Poblacion

La investigacion es realizada a los datos histéricos de los clubes
profesionales de la liga uno del futbol peruano

Muestra

Portales deportivos online como transfermarkt y flashscore, las
cuales contienen informacion detallada de los jugadores
profesionales del futbol peruano.

Unidad de analisis

Datos sobre los jugadores profesionales del futbol peruano.

3.2.Método

3.2.1.

3.2.2.

3.2.3.

Tipo de investigacion

Aplicativo

Disefio de investigacion

Se trata de una investigacion transversal y por el disefio de

contrastacion es cuasi experimental

O X0
¥: Dazhboard
01: Situacion actual

01 Situacion final

Figura 19 Forma gréfica del disefio de investigacion

Variables de estudio y Operacionalizacion

VI: Dashboard y el uso de técnicas de web scraping.

VD: Analizar la informacidon deportiva de los jugadores
profesionales en la Regién La Libertad.
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Dachboard para generar un = Mivel de facilidad de usabilidad Fraluacion de

VI Mumerice
valor comearcial Tiempo de accesibilidad resultados
IMiimero da registros que posea la
Eegistros " Ragistros Hoja de registros
VD Tiempao parz analizar  Intarvalo de Hoja de madicion de
Tiempo de respuszta
i . . i y | & de
Hoja  resumen  de
Grado de utilidad
Grado de utilidad %o da acuerdo grados de utilidad de
(=1 o ne)

3.24

3.2.5.

loz rezultados

Tabla 6 Operacionalizacion de las variables

. Técnicas e instrumentos de recoleccion de datos

Técnica de Web Scraping

Aplicacion de Power BI

Técnicas de procesamiento y andlisis de datos
Una vez recolectado toda la informacion proporcionada por los
instrumentos de recoleccion, se analizara estadisticamente los
resultados obtenidos de la informacion.
Segun la investigacién realizada usaremos la prueba paramétrica t,
para corroborar si la muestra evaluada antes y después difieren.
Aplicaremos el método descriptivo, el cual se encarga de la

descripcion de datos y caracteristicas de una poblacion.
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4. RESULTADOS

En este capitulo mostraremos los resultados del desarrollo del proyecto de
Tesis, en un Dashboard construido con el programa Power Bl de Microsoft.
Como primera etapa del desarrollo del proyecto, se basé en la
planificacion donde se detallara una lista de requerimientos del proyecto,
prioridades, fechas de entrega, personal encargado de dicha tarea y el
producto en si en el plazo acordado. Como segunda fase del proyecto se
baso6 en el desarrollo, descrito en la etapa anterior de la planificacion.
4.1.Planificacion de la metodologia SCRUM

Ahora siguiendo la metodologia Scrum, nos ayudaremos de una plantilla en
Excel, el cual detallaremos méas adelante. A continuacion, detallaremos los
artefactos en SCRUM que son uno de los ejes principales en el desarrollo
de esta metodologia

4.1.1. Lista de Producto o Product Backlog

Consta de una lista ordenada de requerimientos, las cuales se plasmaran
como historias de usuario y donde se visualizar4 una informacion breve y
detallada sobre el proyecto que se va a desarrollar.

Esta lista ira evolucionando ante cualquier mejora de ser necesario, para la

adecuacion del propésito del proyecto. A continuacion, una lista de ello:

- . . . Tiempo
Prioridad Id Historia de Usuario Valor . P
estimado
Se necesita conocer informacion deportiva de los
diversos jugadores peruanos, como el club que
1 HUO1 .,J g P ' N 15 5 semanas
pertenecio, su edad en el torneo, goles anotados,
asistencias, goles por encuentros y penales ejecutados
Se necesita conocer los arqueros con mas partidos
2 HUO02 . g P 15 2 semanas
ganados y penales detenidos
Se necesita conocer el club peruano con mas faltas
3 HUO3 . P 15 2 semanas
deportivas
Se necesita conocer el rendimiento de los jugadores en
4 HUO4 149 15 3 semanas

la costa sierra y selva
Se necesita conocer el valor monetario de los clubes

5 HUO5 10 3 semanas
peruanos en el 2021

Se necesita conocer la influencia de los jugadores en el

6 HUO6 , 10 4 semanas
fatbol peruano entre el 2014 y el 2021
Se necesita conocer la cantidad de goles marcados de

7 HUO7 . 10 3 semanas
los jugadores entre el 2014 y el 2021

8 HUO8 Se necesita conocer el top de goleadores desde el 1928 10 6 semanas
hasta el 2021

100

Tabla 7 Lista de Producto
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4.1.2. Sprint Backlog

El Sprint Backlog es un artefacto que pretende ser una imagen muy visible y
en tiempo real del trabajo que se planea realizar, fomentando Ila
transparencia en el desarrollo del framework SCRUM.

Nuestra realizacion esta hecha en una plantilla en Excel por cada uno de la

lista del producto, que detallaremos a continuacion:

Sprint 01:
INFORMACION SOBRE EL 1 INFORMACION DE SPRINT
SPRINT ACTUAL
Campo Valor
Fecha de comienzo 05/04/22 Fecha de fin de sprint 04/06/22
Longitud de sprint (bruto) 60 Longitud de sprint (neta) 44
Dias de vacaciones 16 Horas disponibles totales 140.8
Tamafio del equipo 2 Suma de puntos de historia 45
Ocupacién maxima del equipo 80%
Jornada de trabajo diaria en horas 2.0 NUmero de tareas en el sprint 10
Numero de Sprint actuales 1 Tareas completadas 10

Tabla 8 Informacion del Sprint 01

Comienzo del 05-04-
sprint 22
. k REPORTE DE RENDIMIENTO DE JUGADORES DESDE EL 2014 - 2021
Duracioén del sprint
. 54
en dias
Velocidad 80 SPRINT 1
ID de Dia
ID _de Historia P_unto_s TEEES Asignado Estado Completado
sprint de historia a en
usuario
1 HO1 2 Reunién con los interesados de la informacion Vargas Terminado | 5/04/2022 0
1 HO1 1 Reunién de equipo de trabajo Freud Terminado | 6/04/2022 1
1 HO1 1 Definir el alcance del proyecto Vargas Terminado | 7/04/2022 2
1 HO1 1 Busqueda de data de interés Freud Terminado | 8/04/2022 3
1 HO1 1 _Scrapeo _qe las paginas seleccionadas y guardado de la Vargas Terminado | 15/04/2022 10
informacién

1 HO1 2 Modelamiento de la data Freud Terminado | 18/04/2022 13
1 HO1 1 Capacitacion de Power BI Vargas Terminado | 25/04/2022 20
1 Ho1 2 jigeazzcgcr)gsde reporte de Informacion deportiva de los Freud Terminado | 03/05/2022 28
1 HO2 2 grr(?:grlgg de reporte de Informacién deportiva de los Eraug] Terminado | 17/05/2022 4
1 HO3 2 g:s;:rl%r;de reporte de falta deportiva de los clubes Vargas Terminado | 04/06/2022 60

Tabla 9 Detalle de tareas del Sprint 01
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Sprint 02:

INFORMACION SOBRE EL
SPRINT

Campo

Fecha de comienzo

Longitud de sprint (bruto)
Dias de vacaciones

Tamafio del equipo
Ocupacién maxima del equipo

Jornada de trabajo diaria en horas

NUmero de Sprint actuales

2

Valor

05/06/22

34
10

2
80%
2.0

1

INFORMACION DE SPRINT
ACTUAL
Fecha de fin de sprint 09/07/22
Longitud de sprint (neta) 24
Horas disponibles totales 76.8
Suma de puntos de historia 15
Puntos historias abiertos n
NUmero de tareas en el sprint 14
Tareas completadas 7

Tabla 10 Informacion del Sprint 02

Comienzo del sprint 052'26'
. . Reporte de rendimiento de jugadores en la costa, sierray selva del 2014 al 2021
Duracion del sprint 24
en dias
Velocidad 80 SPRINT 2
ID de 1Dk Puntos Asignado Completado
sprint HIStOI’IE_\ de historia Tareas A Estado o
usuario
2 HO04 2 Reunion de equipo de trabajo Vargas Terminado | 7/06/2022 2
2 HO4 2 Avance de informe del proyecto Freud Terminado | 14/06/2022 9
2 HO04 4 Disefio de reporte de rendimiento de jugadores en la costa, sierra y selva Vargas Terminado | 26/06/2022 21
2 HO04 2 Elaboracion de reporte Freud Terminado | 02/07/2022 27
2 HO04 2 Verificacion de la informacion Vargas Terminado | 05/07/2022 30
2 HO4 1 Reunion con el asesor Freud Terminado | 07/07/2022 32
2 HO4 2 Avance de informe del proyecto Freud Terminado | 09/07/2022 34
Tabla 11 Detalle de tareas del Sprint 02
Sprint 03:
INFORMACION SOBRE EL 3 INFORMACION DE SPRINT
SPRINT ACTUAL
Campo Valor
Fecha de comienzo 09/07/22 | | Fecha de fin de sprint 31/07/22
Longitud de sprint (bruto) 22 Longitud de sprint (neta) 18
Dias de vacaciones 4 Horas disponibles totales 57.6
Tamario del equipo 2 Suma de puntos de historia 10
Ocupacién maxima del equipo 80%
Jornada de trabajo diaria en horas 2.0 NUmero de tareas en el sprint 6
Numero de Sprint actuales 1 Tareas completadas 6

Tabla 12 Informacion del Sprint 03
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Comienzo del sprint

09-07-

22
B . Reporte de valor monetario de los jugadores hasta el 2021
Duracion del sprint
P 18
en dias
Velocidad 80 SPRINT 3
ID de Ioies Puntos Asignado Completado
. Historiade . "~ Tareas Y Estado P
sprint : historia a en
usuario
2 HO5 1 Reunién de equipo de trabajo Vargas Terminado | 12/07/2022 3
2 HO5 1 Avance de informe del proyecto Freud Terminado | 16/07/2022 7
2 Ho5 3 Disefio de reporte del valor monetario de los jugadores en los clubes Vargas Terminado | 20/07/2022 11
peruanos
2 HO5 3 Verificacion de la informacion Freud Terminado | 25/07/2022 16
2 HO5 1 Reunién con el asesor Vargas Terminado | 26/07/2022 17
2 HO5 1 Avance de informe del proyecto Freud Terminado | 30/07/2022 21
Tabla 13 Detalle de tareas del Sprint 03
Sprint 04:
INFORMACION SOBRE EL 4 INFORMACION DE SPRINT
SPRINT ACTUAL
Campo Valor
Fecha de comienzo 01/08/22 Fecha de fin de sprint 19/09/22
Longitud de sprint (bruto) 49 Longitud de sprint (neta) 34
Dias de vacaciones 15 Horas disponibles totales 108.8
Tamafio del equipo 2 Suma de puntos de historia 20
Ocupacién maxima del equipo 80%
Jornada de trabajo diaria en horas 2.0 Ndmero de tareas en el sprint 7
Numero de Sprint actuales 1 Tareas completadas 7

Tabla 14 Informacién del Sprint 04

Comienzo del sprint Olégg'
L . Reporte de goles marcados por los jugadores en los torneos del 2014 al 2021
Duracion del sprint
P 34
en dias
Velocidad 80 SPRINT 4
ID de Ioie Puntos Asignado Completado
sprint Historia de historia Tareas A Estado -
usuario
4 H06 2 Reunién de equipo de trabajo Vargas Terminado | 1/08/2022 0
4 H06 2 Avance de informe del proyecto Freud Terminado | 2/08/2022 1
4 H06 6 Disefio de reporte de la influencia de los jugadores en el futbol peruano Vargas Terminado | 15/08/2022 14
4 HO7 6 Disefio de reporte de la cantidad de goles marcados en los clubes peruanos Freud Terminado | 31/08/2022 30
4 HO7 1 Verificacion de la informacion Vargas Terminado | 01/09/2022 31
4 HO7 1 Reunién con el asesor Freud Terminado | 05/09/2022 35
4 HO7 2 Avance de informe del proyecto Freud Terminado | 19/09/2022 49

Tabla 15 Detalle de tareas del Sprint 04
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Sprint 05:

INFORMACION SOBRE EL 5 INFORMACION DE SPRINT
SPRINT ACTUAL

Campo Valor

Fecha de comienzo 20/09/22 Fecha de fin de sprint 17/10/22
Longitud de sprint (bruto) 27 Longitud de sprint (neta) 19
Dias de vacaciones 8 Horas disponibles totales 60.8
Tamafio del equipo 2 Suma de puntos de historia 10
Ocupacién maxima del equipo 80%

Jornada de trabajo diaria en horas 2.0 NUmero de tareas en el sprint 8
NUmero de Sprint actuales 1 Tareas completadas [

Tabla 16 Informacion del Sprint 05

Comienzo del sprint Zoégg'
~, . Otros reportes de interés deportivo
Duracion del sprint
P 19
en dias
Velocidad 80 SPRINT 5
ID de . Dia
;Dri?\et Historia de ;:{gz; Tareas Amg:ado Estado Comg:}etado de
P usuario sprint
5 H08 1 Reunion de equipo de trabajo Vargas Terminado | 21/09/2022 1
5 HO08 1 Avance de informe del proyecto Freud Terminado | 22/09/2022 2
5 H08 2 Disefio de reporte de los puestos de los clubes peruanos en los diversos torneos Vargas Terminado | 23/09/2022 8
5 H08 2 Verificacion de la informacion Freud Terminado | 30/09/2022 10
5 HO8 2 Reunién con el asesor Freud Terminado | 15/10/2022 25
5 H08 1 Verificacion de los requisitos del proyecto Vargas Terminado | 16/10/2022 26
5 H08 1 Avance de informe del proyecto Freud Terminado | 17/10/2022 27

Tabla 17 Detalle de tareas del Sprint 05
4.1.3. Incremento
Después de cada sprint, el equipo realizo una entrega de un incremento del
avance del informe y de la funcionalidad del dashboard, este incremento

debe estar terminado para poder ser publicado y utilizado al 100%.
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4.2.
4.2.1.

Desarrollo de la metodologia SCRUM

Definir el alcance del proyecto

PROYECTO DE TESIS

ORGANIZACION
NOMBRE DEL PROYECTO

CLIENTE
NUMERO DE VERSION

PUNTO DE CONTACTO DEL CLIENTE

INFORMACION DE CONTACTO DE
LA ORGANIZACION

NOMBRE

TELEFONO

CORREO ELECTRONICO
FECHA DE PREPARACION
GERENTE DE PROYECTO
FECHA DE INICIO
03/11/2021

EQUIPO DEL PROYECTO
NOMBRE / TITULO
Monzén Laiza Freud

Vargas Ulloa ltalo

Universidad Privada Antenor Orrego - UPAO

Uso de técnicas de web scraping para el andlisis de datos de
jugadores profesionales del futbol peruano para el periodo 2021

Escuela de Ing. Computacion y Sistemas
0.0.1
044-604444

aullonr@upao.edu.pe

Agustin Eduardo Ullén Ramirez

989744943

freud.monzonl18@gmail.com
23/08/2021

FECHA FINAL
03/11/2022

TELEFONO
996823384
960287389

AUTOR: M. L.

DURACION DEL PROYECTO

1 afio

CORREO ELECTRONICO

rmonzonll @upao.edu.pe

ivargasu@upao.edu.pe

PROYECTO

INTRODUCCION | Descripcion sin detalles del requisito

Se hace necesario ajustar un uso del andlisis de manera menos descentralizada y colaborativa, que pueda beneficiar a
cualquier negocio emergente, en un crecimiento de acuerdo a su realidad econoémica y experiencia digital en el

procesamiento de sus datos

ANTECEDENTES | ¢ Qué llevo a la necesidad de este proyecto?

Uno de los puntos importantes, es obtener informacion relevante de los jugadores de los diferentes clubes deportivos
peruanos, usando técnicas de web scraping y plasmarlo en un dashboard que se pueda analizar

NECESIDADES DE RECURSOS

Se usara en hardware 2 laptops, 01 de la marca Lenovo y otra de la marca Asus.
También se usara un dominio privado (cibiotec.com) en el cual se publicara el dashboard desde la plataforma de Power Bl

Desktop.
RESUMEN DE TARIFAS
FASE UNO HORAS TOTAL
Planificacion 57 57
FASE DOS HORAS TOTAL
Desarrollo 1160 1217

ALMACENAMIENTO ESTIMADO DE DATOS

2 meses después de su publicacién

Tabla 18 Alcance del proyecto de tesis
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4.2.2. Busqueda de la data

Una de las partes fundamentales para el desarrollo del analisis deportivo de
los diferentes clubes en el futbol peruano, es contar con diversas fuentes de
las cuales se van a fusionar para una exploracion de los datos.

Uno de los problemas con respecto a ello, es la poca informacién de
detalles técnicos, pero con el compromiso de generar una base de datos
para sus posteriores usos y sea un referente para este tipo de
investigaciones.

Aun asi, se pudo encontrar una cantidad de paginas referentes a datos

deportivos, los cuales son:

[V] B Liga 1 Apertura 2022 | Tran

IO B BN CINAN @ O wwwitransfermarkt.es/liga-1-apertura/startseite/wettbewerb/ TDeA

t;'anSfer Introducir térming or, dub,.. *
.es v

NOTICIAS ~ FICHAJES & RUMORES  VALORES DE MERCADO FOROS MITM EN VIVOQ & INICARSESION

LIGA1
@FIFA238

/\ WHAT®S MY VALUE?

VISTA GENERAL TABLAS v FICHAJES » VALORES DE MERCADO v JUGADORES ~ CLUBES ~ DATOS ~ HISTORIA ~ NOTICIAS

INFORMACION DATASCOUTS RESPONSABLES:

@ Vista general de la competicin. ¥ P8 RogerioCeni0l

@ Jugadores de fitbol, clube:

5 e® ) | Hockey | Fi Blog ® dgets Cre: i ZPr -
‘.‘ F B R E F [ Ingresar Persona, Equipo, Seccion, etc
Jugadores Clubes Competencias m Partidos® \diomas StatsBomb Mend completo del sitio abajo v
H H Jugadores de futbol, clubes, ligas y mucho mas de

2]

Peru

Federacion: Federacion Peruana de Futbol
Ente regulador: CONMEBOL (South Ameri
Campeon de la Liga Nacional Masculina: Alianza Lima
World Cup: 5 apariciones; Mejor resultado: Cuartos de final (1970)

ootball Confederation)
a Lim

SACCRL SO SRS Jugadores de Peru  Clubes dePery  Copas del equipo nacional v

s de Peru Clubes populares de Peru Ligas domésticas recientes de Peru men's national team iones recientes de Peru women's national team Clubes de Peru en Copas i Me

Jugadores populares de Peru

@ @Q@@E@ 138

M @ © & (@ htps/fbref.com/es/pais/PER/Futbol-de-Perutall nat tm b424ab73 @ O M ¢ Restablecer mm{ e 0% 15:11

Figura 21 Pagina de FBREF
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Figura 22 Pagina de Wikipedia

4.2.3. Seleccionando la técnica de web scraping

Para este parte del proyecto de tesis, se seleccion6 hacer el web scraping
con la extension de Scraper de Google Chrome, por su facilidad de uso de
cualquier usuario, por la rapidez de obtener informacion y por su costo cero
para su utilizacion, por ser una herramienta gratuita de Google Chrome.
Otra de las justificaciones de uso es porque una de las paginas como es
Transfermarkt cambia continuamente su formato HTML, tendiendo como
consecuencia la inutilizacion de cualquier codigo configurado para dicho
scraping, aunque eso se podria solucionar con una herramienta de pago, la

cual no esta al alcance de la mayoria de personas.

Y R —
=

Saved 9417 times between

:::::::

:::::

.....

B xomon s

Figura 23 Vista histérica de cambios de la pagina Transfermarkt en Waybackmachine
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4.2.4.

Una vez identificadas las paginas anteriormente mencionadas, se procedera

Raspado de los datos

a realizar los siguientes pasos:

1.

2
3.
4

Abre Google Chrome y haz clic en tu Chrome Web Store
Busca “Scraper” en las extensiones
El primer resultado de busqueda es la extension “Scraper”

Haz clic en el boton Agregar a Chrome.

= @ Extensiones

@ Liga 1 Apertura 2014 | Transferrr. X | () Liga 1 Apertura - Clasificacion |1 X b Extensiones x BB
€ > C (@ ® Chrome | chromei//extension:

Figura 24 Instalado extension Scraper de Google Chrome

Ahora, por ejemplo, vamos a abrir https://www.transfermarkt.es/liga-1-

apertura/torschuetzenliste/wettbewerb/TDeA/saison id/2013/altersklass

e/alle/detailpos//plus/1

CIAS

buscas la opcion Scrape similar.

MITM  ENVIVO o

VISTA GENERAL T

Compacto m Galeria

| e B PO B TP PO - coc... RN OT P oo oo

Copi ctrl+C

' IS L m =
1 === " s @ =
' IEe | . =
=== v =
1 == L
1 N = B m 1 1 m m
1 I=F = B o oo =@
1 § B = 1 ¢ = m
1 I n B3 1 1 m =
0 I m ma 0§ m 1 0@ =
w[PE=TTD a B = 1 1

B 8 @ ¢

Ahora marca con el raton seleccionando toda la parte interesada y

=2 = E= |m |

Figura 25 Uso de la extensién Scrape de Google parte 1

46

Posteriormente al ejecutar la extension, procedera a captar en una
ventana emergente los datos seleccionados. Uno puede copiarlo

directamente a una hoja de célculo, bloc de notas, word o exportarlo a



https://www.transfermarkt.es/liga-1-apertura/torschuetzenliste/wettbewerb/TDeA/saison_id/2013/altersklasse/alle/detailpos/plus/1
https://www.transfermarkt.es/liga-1-apertura/torschuetzenliste/wettbewerb/TDeA/saison_id/2013/altersklasse/alle/detailpos/plus/1
https://www.transfermarkt.es/liga-1-apertura/torschuetzenliste/wettbewerb/TDeA/saison_id/2013/altersklasse/alle/detailpos/plus/1

Google Docs. Adicionalmente puede modificar el XPath, dependiendo

de la necesidad del usuatrio.

2 % »0@ :

VISTA GENERAL TABLAS v FICHAJES v VALORES DE MERCADO v JUGADORES v CLUBES HISTORIA » NOTICIAS

CLASIFICACION TORNEO DESCENTRALIZADO APERTURA 2 i

¥ cub 1] & § E Goles 4 Po.
1 D Juan Aurich 15 | 2 | Eall 1% »
# Scraper - Liga 1 Aperturs - Clasificacion | Transfermarke = o X
p Liga 1 Apertura . Clasificacion | Transfermarkt Shme L Stess | Commn | Lot | Conme f o LS
1 3 18 16 »
Setoctor 2 d a6 2
XPath v | /idivi2)tableftbody/ritd] 3 3 210 7 ’<'
prr— s 3 e 3 .
— s 6 s ‘ s 2
5 4 " 1
xpatn Name
kU] Column 1 ° 0 s 4
o] Column 2 ° 0 6 e
Bl Column 3 ° s 9 Real Garciaso 15 6 2 7 19 20
k0] Column 4 ° 0 15 4 1
5 Column 5 s 0 TR 1 7 ? 1 19
) Coma o0  uau i N 6 1521 ®
Presar es a (1] o9y 1o cappos

Figura 26 Uso de la extension Scrape de Google parte 2

Una vez scrapeado la informacion se procedera a guardar la
informacion en formato csv o extension. xIsx, segun sea mas
conveniente su obtencion para seguir el siguiente proceso de limpieza
de datos.

Se detalla a continuacioén los archivos separados por carpetas, una vez
extraida dicha informacién. Se debe tener en cuenta que la data
extraida y a procesar es desde el afio 2014, hasta el afio 2021 de la

Liga 1, que es la liga profesional del futbol peruano.

[ | = | Data paratesis — X
Iniie Compartir  Vista 2]
« ~ 4 [+ Estecquipo » Discolocal (E) » Proyecto Tesis > Data paratesis » v o Buscar en Data pa..

Nombre Fecha de modificacion  Tipo Tamaio

s Acceso rapido

I Escritorio
¥ Descargas
[E Documentos
= Imégenes
2022
Apertura 2014-2021
Data paratesis

Proyecto_Tesis
@ OneDrive

I Esteequipo

¥ Descargas

[£] Documentas
[ Esciitorio

&) Imagenes

D Misica
J Objetos 3D

[ Videos

i Discolocal (C)
= Discolocal (B:)
= Discolocal (E)

] Unidad de DVD (F)

¥ Red

15 elementos

Apertura 2014-2021 Ligal
Clasificacién Internacional de equipos pe.
Clasificacién_Liga_2015-2021

Clausura 2014-2021 Ligal

Equipos de Paises con sus continentes
Estadios Nacionales
Estadistica_estandar_2015_2021
Estadisticas_adicionales 2013 2021
Local_visitante_2014-2021

Marcadores Partidos_2014-2021
Porteria_equipo_2015 2021

Relacién EquiposGanadores_1912-2021
Relacién jugadores_2015-2021
Tiempoluego_DelEquipo_2015_2021
Top_goleadores_1928-2021

Carpeta de archivos
Carpeta de archivos
Carpeta de archi
Carpeta de archivos
Carpeta dearchivos
Carpeta dearchivos
Carpeta dearchivas
Carpeta dearchivas
Carpeta dearchivas
Carpeta dearchivos
Carpeta dearchivos
Carpeta dearchivos
Carpeta dearchivos
Carpeta dearchivos

Carpeta dearchivos

Seleccione el archivo del que desea obtener la vista
previa.

Figura 27 Relacion de la informacion extraida de las paginas mencionadas
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Carpeta Apertura 2014-2021_Ligal

Detalle de los archivos obtenidos y la informacion de los mismos

SN inico

Compartir

vista

« “ 4 || > Esteequipo > Discolocal (E) » Proyecto Tesis > Data paratesis > Apertura 2014-2021 Ligal v © O BuscarenApetur.
Nombre Fecha de modificacién | Tipo Tamafio A B |¢
o Acceso dpide @ Dz A 2021 xk 5/10/2022 17:48 Hi de célculo d. 11 KB ! ’anmsu Aflo RL Equipo
mecwe o Da(a,Apenuya,zmx‘m 710/ Huja Ie (a‘(u‘u : e 2 |apertura w31 | 1lEeog
3 vescorges . ata_Apertura_2020xlsc ioja de caleulo d. 2 3 |Apertura 2051 | 2/eoudod
£33 Data_Apertura_2019:xlsx Hoja de calculo d... 11KB 2 |Apertura 201 | 3Escudod
Documentos 4 @ Data_Apertura_2018:xlsx Hoja de calculo d., 11KB 5 Apertura 2021 | 4 Escudo d
[&] Imagenes # 3 Data_Apertura_2017xlsx Hoja de célculo ... ke 6 |Apertura 2021 | 5 Escudo dh
2022 555 Data_Apertura_2016:xlsx Hoja de calculo d. 11KB 7 Apertura 2021 6 Escudo d
pertura 2014-2021 BB Dato Apertura_2015.xisx Hoja de calculo d... 11KB 2 |Apertura 2001 7 Escudo d
Dote poratesis £33 Data_Apertura_2014xlsx Hoja de calculo d.. 11K8 9 |apertura 2021 s[Escudod
10 | Apertura 2021 | 3 Escudod
Proyecto_T -
royecto_Tesis =] Data_ Apertura 2021 xksx - Bxcel cal 11 |apertura 2021 |10 Escudod
@& OncDrive Archivo  Inicio  Insertar  Disposiciénde pagina  Férmulas  Datos  Revisar  Vista  Ayuda Q' Qué deseahacer? 12 |Apertura 2021 |11 Escudo d
13 | Apertura 2021 12 Escudod
0 Este cquipo = . £ «/| 14|Apertura 2021 13 Escudo d
& Descargas | 15 Apertura 2021 14 Escudo d
Documentos A L < D E|F|GIH|1T|J|K|L] M N {2l 16 Apertura 2021 15 Escudo d
B Escritorio 1 [Torneo Afio RL Equipo P) PG PE PP GF GC DG Pis Pts/P) Notas 17 | Apertura 2021 |16 Escude d
\mé 2 _Aperlura 2021 1 Escudo del Club Sporting Cristal 9 8 0 118 6 12 24 2.67 ?Final 18 Apertura 2021 17 Escudo d
) Imégenes 3 |Apertura 2021 2 Escudo del Club USMP 9 6 1 210 6 4 19 211 7Final 19 | Apertura 2021 |18 Escudo d
& Misica 4 |Apertura 2021 3 Escudodel Club UCésarVallejo 9 5 3 117 8 9 18 2 20
B Objetos 3D 5 Apertura 021 asscudodelClubAlianzalima 9 4 4 112 6 6 16 178 21
B videos 6 |Apertura 2021 5 Escudo del Club Ayacucho 9 3 6 016 10 6 15 167 L 22
Diseo local (€3 7 |Apertura 021 6 Escudodel Club Universitario 9 4 3 212 11 1 15 167 2
Do local 0 2 |Apertura 2021 7 Escudo del Club Cienciano 9 4 2 31412 2 14 156 24
a Discolocal (0 9 |Apertura 2021 8 Escudo del Club Mannucci 9 3 3 313 14 -1 12 133 25
= Disco local (&) 10 |Apertura 2021 9 Escudodel ClubSportHuancayo 9 3 3 3 8 9 -1 12 133 26
1 Urided de VD () | 11| Apertura 2021 10 Escudodel ClubAlianzaAtlético 3 3 1 510 9 1 10 111 27
12 | Apertura 2021 11 Escudo del Club UTC 9 31 5 912 -310 111 | 28 |
¥ Red N |
- Hojal ® [I 1 B 29 &
Listo {4y Accesibilidad: todo correcto i B —————+ w0 [ ™
Carpeta Clasificacion Internacional de equipos peruanos desde el 2015
Detalle de los archivos obtenidos y la informacion de los mismos
B 2 - x
Iniic  Compartir  Vista (2]
« By > Esteequipo > Discolocal (E) » Proyecto Tesis » Dataparatesis > Clasificacion Internacional de equipos peruanos desde el 2015 hasta el 2021 v o O Buscar en Clasific

s Acceso rapido
[ Escritorio
& Descargas
Documentos
[ Imagenes
2022
Apertura 2014-2021

ERESEEY

Data para tesis

Proyecto_Tesis
@ OneDrive

[ Este equipo
& Descargas
Documentos
W Escritorio
[ Imagenes
b musica
¥ Objetos 3D
[ Videos

Disce local (C:)

w Disco local (D)
= Disco local (E)

7 Unidad de DVD (F)

o Red

7 elementos

Normbre Fecha de modificacion

18/08/2022 18:14

B3] Clasificados2015.csv
B3 Clasificados2016.csv
B3] Clasificad0s2017.csv
B3 Clasificados2018.csv
B3] Clasificados2019.csv
83 Clasificad0s2020.csv
B3] Clasificad0s2021.csv

18/08/2022

1813

=]

Atchive  Inicio  Insertar  Disposicién de pagina

Férmulas

Tipo Tamaio
Archivo de valores.. 1KB
Archive de valores... 1Ke
Archivo de valores.. 2K8
Archive de valores... 1Ke
Archivo de valores.. 2K8
Archive de valor 1Ke
Archivo de valores.. 1KB

Clasificados2015.csv - Bxcel

Datos  Revisar

Vista  Ayuda

B

Inic. ses,

Q

{Qué desea hacer?

AL 2 F | Equipo,GA@nero,Calificado para,Resultado
A B c D E F G H 1 K
1 [eq u,si@_hsm,@liﬁcadu para,Resultado
2 _‘Juen Aurich,M, 2015 Copa Libertadores (Second stage) Por ganar la eliminaciA®n directa, 3A° lugar en la Second stage
3 |Sporting Cristal,M,2015 Copa Libertadores (Second stage) Por el final de liga, 3A° lugar en la Second stage
4
5 : LeA’n HuAinuco,M,2015 Copa Sudamericana (First stage) Por el final de liga,PerdiA® en First stage contra CS Emelec
6 |Melgar,M,2015 Copa Sudamericana (First stage) Por el final de liga,PerdiA® en First stage contra Junior
7 |uniA*n Comercio,M,2015 Copa Sudamericana (First stage) Por el final de liga,PerdiA® en First stage contra Rionegro
8 |Universitario,M,2015 Copa Sudamericana [First stage) Por el final de liga, PerdiA® en Second stage contra Defensor Sporting
Clasificados2015 [ D
Listo (7 Accesibilidad: No disponible E M -—a—+ 100%

]

1 elemento seleccionado 730 bytes

No se puede obtener una

[

revia de este

archivo porque esta en uso.

E=

Figura 29 Clasificacion Internacional de equipos peruanos desde el 2015 hasta el 2021

48




Carpeta Clasificacion_Liga 2015-2021

Detalle de los archivos obtenidos y la informacion de los mismos

=1
Inicio

& oo

s Accese rapido

B Escritorio

& Descargas

Documentos

(=] Imdgenes
202

Data para tesis

@ OneDrive

Compartir

Vista

» Esteequipo > Discolocal (E) > Proyecto_Tesis » Data paratesis > Clasificacién_Liga_2015-2021

Nombre Fecha de modificacién  Tipo Tamafio
. &) Clasificacién_Liga 2014.csv 20/09/2022 18:45 Archivo de valores.. 2KB
&7 Clasificacién_Liga_2015.esv Archivo de valores 3KB
* B) Clasfficacion_Liga_20T6.csv Archivo de valores 2ke
4 68 Clasificacién_Liga 2017.csv Archivo de valores KB
# @) Clasificacion_Liga 2018.csv rchivo de valores. 2kB
£ Clasificacién_Liga_2019.csv Archivo de valor 3KB
Aperturs 2014-2021, 3 Clasificacion_Liga_2020.csv Archivo de valor 3KB
& Clasificacién_Liga_2021.¢sv Archivo de valores 2kB

v & | 2 BuscarenClasfic..

Proyecto_Tesis =] Clasifieacién_Liga 2014.csv - Excel Inic. ses. =
Archivo  Inicio  Insertar  Disposicindepagina  Férmulas  Datos  Revisar  Vista  Ayuda @ ;Quédeseahacer?
Este equipo 5 - £ .
¥ Descargas No se puede obtener una vista previa de este
o A B c D E I3 5 H K S archivo porque esté en uso.

B Escritorio

(=] Imégenes

D Masica

B Objetos 30
8 Videos
i Disco local (C)
= Disca local ()
= Discolocal (E)

1] Unidad de DVD
¥ Red

8 elementos 1 elemento sel

")

_ RLEquipo,PJ,PG,PE, PP,GF,GC, DG, Pts,Pts/P), Asistencia,MAiximo Goleador del Equipo,Portero, Notas
1,Melgar,30,14,10,6,44,33,+11,54,1.80,1961,,,2-point bonus 1 4T Copa Sudamericana Por el final de liga
|2,alianza Lima,30,14,10,6,43,25,+18,52,1.73,2895,,,

|3,Sporting Cristal,30,14,8,8,61,38,+23,50,1.67,5398,,4% Copa Li Por el final de liga

|5,0uan Aurich,30,14,7,9,47,37,+10,49,1.63,1004,,,41" Copa Libertadares Por ganar la eliminaciA™n directa
3 30,13,6,11,38,35,43,46,1.53, 1-point bonus 2 &1 Copa Sudamericana Por el final de liga
7,Lei’n HuAinuco,30,13,6,11,39,40,-1,45,1.50,307,,,41 Copa Sudamericana Por el final de liga

1
2
3
4
5
6 |4,UniA*n Comercio,30,15,4,11,41,27,+14,49,1.63,629,,,4T Copa Sudamericana Por el final de liga
7
8
9

0 |8,U CR@sar Vallejo,30,13,4,13,45,40,+5,43,1.43,2154,,,

1/9,Ayacucho,30,11,10,9,46,46,0,43,1.43,1543,,,
2 10,Real Garcilaso,30,11,8,11,39,36,#3,41,1.37,942,,,

13[11,Cienciano, 30,11,6,13,36,42,-6,36,1.20,1418, ,3-point deduction 3 I
14 [12,USMP, 30,9,8,13,46,40,+6,35,1.17,519,

Clasificacién_|

ga_2014 ® [

Figura 30 Clasificacion_Liga 2015-2021

Carpeta Clausura 2014-2021 Ligal

Detalle de los archivos obtenidos y la informacién de los mismos

-
¥ Descargas -
Documentes  #
] Imégenes »
Apertura 2014-2021
Clausura 2014-2021
Mercadores Partidc

Proyecto_Tesis
@ OneDrive

B Este equipe
¥ Descargas

Documentos
[ Escritorio
[ Imégenes
b msica
Objetos 30

B videos

“ia Disco local (C)
= Disco local (DY)
= Disco local (E:)

] Unidad de DVD (F)
¥ Red

8 elementos

B2 Dota_Clausura_2015.xlsx
53 Data_Clausura_2016xlsc
£33 Data_Clausura_2017xlsx
£52) Data_Clausura_2018.xlsx
182 Data_Clausura_2019.xlsx
3] Data_Clausura_2020xdsc
8 Data_Clausura_2021 xlsx

=]

vista
« © 4 [l » Esteequipo » Discolocal (E) > Proyecto_Tesis » Data para tesis + Clausurs 2014-2021 Ligat
Nombre Fecha de modificacién  Tipo Tamatio
s Acceso rapido
£ Data_Clausura_2014xlsx Hoja de calculo d
[ Escritorio

Hoja de célculo d
Hoja de célculo

Hoja de calculo

Hoja de calculo d
Hoja de calculo d
Hoja de calculo

Hoje de calculo

Data Clausura 2014xlsx - Excel o

aichivo (OGN insertar  Disposicion depsgina  Férmulas  Datos  Revisar  Vista  Ayuda ) Quédeseahacer?
o i
BB-| N K S~ - E. 000 =
P B s % [ Dar formato como tabla Cotaes | Edraion
. W - |- A w58 7 Estlos de celda - - 5
Portapapeles Fuente 5 Alneadén  ® Nimeo Estilos ~
16 o o2 v
A B C D E|FGH[I J|K L ™ N E
1 |Torneo Affo  RL Equipo P) DG PE PP GF GC DG Pts Pts/p) Notas
2 |Clausura 2014 1 Escudodel Club Sporting Cristal 15 10 3 2 35 19 16 33 2.2 ?Clausura play-off
3 |Clausura 2014  2Escudodel ClubAlianzalima 15 10 3 2 27 11 16 33 2.2 ?Clausura play-off
4 |clausura 2014 3 Escudodel Club Unidn Comercio 15 9 1 524 15 9 28 187
5 |Clausura 2014 4 Escudo del Club Melgar 15 8 3 42116 527 18
6 |Clausura 2014 5 EscudodelClublednHudnuco 15 7 2 621 21 0 23 153
Hojal ® [1 ]
Listo % Accesibilidad: todo correcto B B -———t 10m

— x
(]

v o ' Buscaren Clausur.

Seleccione el archive del que desea obtener |2 vista
previa

ED

Figura 31 Clausura 2014-2021_Ligal
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Carpeta Equipos de Paises con sus continentes

Detalle de los archivos obtenidos y la informacién de los mismos

Indo  Comparti  Vista )

« © 4 || Estecquipe » Discolocal (E) » Proyecto Tesis » Dato paratesis » Equipos de Paises con sus continentes MR Buscar en Equipos..

Nombre Fecha de modificacién  Tipo Tamatio
# Acceso rapido

B Eucitorio . B8 Pais_Continentes.csv Archivo de valores 14KB
B Paises.csv 18/09/2022 15:59 Archivo devalores. 19KB

& Descarges *
[E Documentos  # =] Pais_Continentes.csv - Excel Inic. ses. =
= Imagenes * Archiva  Inicio  Insertar  Disposiciéndepgina  Férmulas  Datos  Revisar  Vista  Ayuda ) ;Quédesea hacer?

2022

Apertura 2014-2021 fe || nombre, name, nom, iso2, iso3, phone_code,continente

Data para tesis A 8 c D E F G H

Proyecto_Tesis nombre, narhe, nom, iso2, is03, phane_code, continente

Afganistin,Afghanistan, Afghanistan,AF,AFG 93,Asia
@ OneDrive |Albania,Albania,Albanie, AL ALB, 355,Europa
B Este equipo Alemania,German DE,DEU,49,Europa

4 Descargas Paiz Continentes @ buede obtener una vista previa de este
Documentos o (% Accesibilida: No disponible archive porque est en uso.
S T - Ea -

-
= Imigenes Archivo  Inicio Insertar  Disposiciénde pdgina  Férmulas  Datos  Revisar  Vista  Ayuda Q@ ;Oué desea hacer?
D Misica
J Objetos 30 Al < fe || Paks,Flag Ente regulador,N.A° de clubes,N.A® de Jugadores,Equipos v
{8 Videos

A B € D E F G H | J K

s Disco local (G3) 1 |paki-s,Flag Ente regulador,N.A" de clubes,N.A* de Jugadores,Equipos nacionales,Competencias, N.A® de Jugadores-add
s Disco local (D:) 27Afghanislan,af,AFC,ﬂ,lEﬁ,HDmbres/ Mujers Jugad d i
. Disco local (E) 3 |Albania,al,UEFA, 16,461, Hombres / Mujeres, Jugadores-de-futbol-de-Albania
11 Unidad de DVD () 4 |Algeria,dz,CAF,0,461, Hombres / Mujeres, Jugadores-de-futbol-de-Algeri
5 |American Samoa,as, OFC, 0,37, Hombres, Jugadores-de-futbol-de-A
e Paises ® 0, .

Listo  CpAcce lad: No disponible i3] H -———+
2elementos 1 elemento seleccionado 18.8KB E=

Figura 32 Equipos de Paises con sus continentes

Carpeta Estadios Nacionales

Detalle de los archivos obtenidos y la informacién de los mismos
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& videos 2 Equipo,PL,PJ,Titular,MA-n,90 5,GC, GCI0,DaPC,Salvadas, % Salvadas, PG, PE,PP, PaC, PaC%, TPint,PD,PD,PC,% Salvadas
I 3 Alianza AtAOtico,3,32,32,2880,32.0,0,0.00,0,0,,10,7,15,3,9.4,5,5,0,0,0.0
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10 [Liga deLima | 1920[Sport Inca 1t Pr Era Amat 934[0
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Archivo DTS Inserior  Disposiciénde pigina  Férmulas  Datos  Revisar  Vista  Ayuda @ ;0ué desea hacer?

o ¥ F& Formato condicional - olnsertar ~ | X - A~
0 B~ | NK S~ A& B« 94 o | [ Darformato comotabla~ | EXEliminar ~ | @]~ £ -
Pegar e o
- B S A~ w8 58 57 Estilos de celda 8 Formato~ | @ -
Portapapeles Fuente 5l aineagsn & Nimers Estilos Celdas Edicién ~
Sulicencia no es original y puede ser victima de unafalsificacin de
@ 0BTENGA OFFICE AUTENTICO  software. Evitelas nterrupeiones y mantenga sus archivos a salvo Obtenga Office auténtico Mis informacién x
con una licencia original de Office hoy mismo.
H1 N o o se pucde obtener una vista previa de este
archivo porque ests en uso.
A B € D E F G H J K
1 |aB+os jugados s€¢ PosiciA®n a€¢ Historial del equipo 1
2 |Renato Abarca 2018 A- MF
3 _|Luis Abram 2015-2023 A- DF A- Peru, Cruz Azul, Sporting Cristal, VA@Ilez Sarsfield, Granada
4 |Baruj Aburto 2022 A. FW A- Sport Boys
5 |Jonathan Acasiete 2015-2020 A- DF A- Melgar, Universidad TA@cnica de Cajamarca, Comerciantes Unidos, Caronel Bolognesi, Sport Huancayo, At
6 |Santiago Acasiete 2004-2014 A- DF A- AlmerA-a, Cienciano, Peru
7 [Eusebio Acasuzo 1982 A- GK
8 |Segundo Aceveda 2015-2020 A: FW A- Juan Aurich, Llacuabamba
9 o Acosta 2014-2015 A- FWA- L TA@cnica de Cajamarca
Jugadores @® [
Liste (% Accesibilidad: No disponible B

[EH=

Figura 40 Relacion_jugadores_2015-2021

Carpeta TiempoJuego_DelEquipo_2015 2021

Detalle de los archivos obtenidos y la informacion de los mismos

] Imagenes »
Apertura 2014-2021
Data para tesis
Marcadores_Partide

Proyecto_Tesis

o vista o
<« N s Esteequipo » Discolocal (E) 5 Proyecto_Tesis 5 Data paratesis » Tiempoluego_DelEquipo_2015_2021 v S Buscaren Tiempo...
Nombre Fecha de modificacion Tipo Tamafio
# Accese dpido
Tiempeluego_DelEquipo_2015.csv 20/09/2022 2317 Archivo de valores. 2k8
I Escritorio » -
B39 Tiempoluego_DelEquipo_2016.c5v Archivo de valores. 2k
& Descarga: * Tiempoluego_DelEquipo_2017.csv Archivo de valores... 2k
Documentos 4 33 Tiempoluego_DelEquipo_2018.csv Archivo de valores, 2ke

TiempoJuego_DelEquipo_2019.csv

Archivo de valores 2Kk8
87 TiempoJuego_DelEquipo_2020.csv Archivo de valores 2K
Tiempoluego DelEquipo_202T.csv 0/09/20: 7 Archive de valor

=] : Tiempaluego_DelEquipo_2015.csv - Excel

Archivo Insertar  Disposicién depégina  Formulas  Datos  Revisar  Vista  Ayuda Q) ;Quédesea hacer?

& OneDiive o ormate condicional - insertar - -
R ==E- |2 |ge | Bereeen (B (200 P
I Este equipo B+ 96 ow | [dDarformato comotabla » | (B Eliminar +
. B N K s - - an @ = Ordenary  Buscary
& Descargas = - w8 <8 27 Estilos de celda ~ [ Formato ~ @~ filtrar~ seleccionar ~ E
Documentos Portapapeles 15 Fuente 5 Alineacién 5 Nimeo Estilos Celdas Edidén ~
I Escriterio A1 A fe |, Tiempo Jugado, Tiempo Jugado, Tiempo Jugado, Tiempo Jugado, Tiempo Jugado, Titular, Titular, Titular,Sup.,Sup.,Sup.,Logros ¥
&) Imdgenes
- A 8 < [ 3 F G H | J K L M N[
d Misica 1 [..Tiempo ukado, Tiempo Jugado, Tiempo Jugado, Tiempo Jugado, Tiempo Jugado, Titular, Titular, Titular,Sup.,Sup.,Sup. Logros del equipo, Logros del equipo,Logros del equipo,Logros
) Objetos 30 2 [Equipo,PL,Edad,P),MA-n,Mn/PJ,% min,30 s, Titular,Mn/arranque, Compl,Sup,Mn/Sust, Partidos como sustituto,PPP,0NG,0NGA, +/-,+/-90
B videos 3 |Alianza AtlA©tico,31,28.4,32,2880,90,100,32.0,352,83,.94,24,129,1.16,29,49,-10,-0.31
i Discolocal (C) 4 |Alianza Lima,30,26.0,32,2880,30, 100,32.0, 352,85, 92,20,132,1.34,38,35,+3,40.09
5 |Ayacucho,31,27.8,32,2850,90,100,32.0,352,82,,93,26,131,1.03,37,51,-14,-0.44
= Discolocal (D) | »31, 51,14,
S local (€ 6 |Cienciano,34,26.5,22,2880,90,100,32.0,352,83,,87,26,135,0.97,39,42,-2,-0.09.
= Discolocal (E) 7_|Dep Municipal, 32,27.6,32,2880,30,100,32.0,352,82,,36,27,126,1.44,32,35,-3,-0.09
(] Unidad deDVD () | g juan Aurich,26,26.3,32,2880,90, 100,32.0,352,82,,92,28,125,1.28,46,43,43,40.09
& Red 9 ek HuRinuco,35,27.9,32,2880,90,100,32.0,352,83,,86,22,136,0.91,42,59,-17,-0.53
N 10 Melgar,30,27.3,32,2880,90,100,32.0,351,83,,90,27,132,1.88,51,22,+29,+0.91
1] Real Garcila: 32,2880,90,100,32.0,3" 3,,93,24,130,1.78,48,36,+12,+0.37 E
7elementos 1 elemento sel N - - T o |®

Figura 41 TiempoJuego_DelEquipo_2015_2021
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Carpeta Top_goleadores_1928-2021

Detalle de los archivos obtenidos y la informacién de los mismos

ﬁ

Inide Compartir

T

s Acceso ripido

[ Escritorio E

& Descargas #*
»

[£ Documentos

Vista

Mombre

7] Top_Goleadores.xsx

Fecha de modificacion

20/00/2022 00:54

» Esteequipo » Disco local (E) » Proyecto Tesis » Dataparatesis » Top_goleadores_1928-2021

Tipo

Hoja de calculo d..

Top_Gol

Temafio

14KB

eadores.xlsx - Excel

&) Imdgenes » Insertar  Disposicionde pagina  Formulas  Datos  Revisar  Vista  Ayuda ) ;Quédesea hacer?
Apertura 2014-2021 oo ® E2 Formato condicional ~ Ewm;emm E D QY p L
Data para tesis . C -~ 95 o0 | [7Darformato comotabla~ | & Eliminar - o .
Marcadores_Partidc el b de DA = ® 58 [7 Estilos de celda i Formato o Tl I
Proyecto_Tesis Portapapeles [/ Fuente ] Alineacion = Nimera 5] Estilos Celdas Edicién
@ OneDrive 15 M =
0 Este cquipo Al B c ) 3 F G H 1 K L M
& Descargas 1| |Aio|Pais del goleador Goleador __|Goles|  Equipo Ganador
o N 2| [201[pers Luis Therico 12 |Carlos A Manmeci
J— 3| [2021[Uruguay Felipe Rodriguez 12_|F.B.C. Melgar b
scritorio > — =
= 4| [2020[Argentina Emanuel Herrera 20 _|Sporting Cristal
=] Imagenes 5 2019| Argentina Bernardo Cuesta 27 |F.B. C. Melgar Bl
b Misica 3 2018 Argentina Emanuel Herrera 40 |Sporting Cristal 1 bl
i Objetos 3D 7 2017|Peni Irven Avila 22 |Sporting Cristal b
B videos 8 | [2016]Colombia [Robinson Aponzi 30 [Alianza Atético 7
=+ Discolocl € o | [2015[Colombia [Lionard Pajoy 25 _[Union Comercio 1
= Pieolocslt 10| [2004]Uruguay Santiago Siva 23 |Universidad de San Martin ]
= Disco local (0:) 11|  [2013|Peni Rail Ruidiaz 21| Universitario de Deportes = 3]
— Disco local (E) = ~— D= = E
1] Unidod de DVD (F) Top de goleadores @ [ 1 ™ 5
Listo {8y Accesibilidad: todo correcto i) 0 ————— 100%
& Red 5 -
= e 29 [1996] Argentina Adrian Cz
OO ™
1elemento 1 elemento seleccionado 134 KB EH=

4.2.5.

Obtener los datos (GD)

Figura 42 Top_goleadores_1928-2021

Importar la data al Power Bl

1°. Abrimos el programa Power Bl, y nos dirigimos al menu de INICIO (1) y

de ahi a Obtener datos (2), dentro de ella podemos seleccionar las

diferentes fuentes de datos y sus respectivas extensiones. En nuestro

caso vamos a utilizar dos extensiones, el csv (2.1) y el xIsx (2.2).

Sin titulo - Power B Desktop

Ar(hwoll \mcial Insertar

Modelado

i}

Pagina 1 de 1

2 (g

Obtener|
datos v

P

Excel

Sorispapeiss

@ Dotaverse
[® saLsener

[& Analysis Services

[} Teoocsy 2.2

[B weo
[B FuenteOData

[B Consulta enblanco

Més...

Ver

Orfgenes de datos comunes

@B Conjuntos de datos de Power 81

[ Flvjos e datos de Power BI

B2 aplicaciones de plantilla de Power B1

Ayuda

bhiE © B

ibro de Conjuntos de datos de SQL  Especificar Dataverse Origenes
Pover BI

Server  datos recientesv

Transformar Actualiz
datos v

Conzultzs

Agregar datos al informe

sez cargados los datos, apareceran en el panel Campos.

Importa datos a partir de un archivo de texto o CSV.

Obtener datos de otro origen —

i Al df

Nuevo objeto Cuadro de Més objetos
visual

texto visualesw

Paginal | 4

Confidendalidsd | Compardc ~
«  Visualizaciones » K
< Compilar visual o
e 3
= 2 3
H 3

B E W E
jaegagyity ]
MFLEOOHE
Q¥ mL
EEHErRMVE
EORWE®
B e

Valores
Agregar campos de datos ...

Obtener detalles

Entre varioz informes (@)

Mantener todos los
fitros.

Agregue los campos de ob.

Actualizacion disponible (clic para descargarla)

Figura 43 Seleccién de tipo de fuente en la carga en el Power Bl
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2°. Posteriormente después de seleccionar el tipo de fuente

a importar,

procederemos a seleccionar el archivo (Figura 27)

Sin titulo - Power Bl Desktop

Archivo InicioIn|

1 Abrir X
4 [ > Estecquipo » Descargss > Datsparatesis > Apertura 2014-2021 Ligal vlo Buscar en Apertura 2014-202 E
o ic
df  Organizar v Nueva carpeta - m @
s Clausura 2014-208  Nombre Fechs de modficacion  Tipo Tamatio A B e ~
1 [Torneo Aho ;
o Marcadores Pan| ] Data_ Apertura_2014-2021xlsc 19/09/2022 15:19 Hoja de calculo d... 18KB pones »
2 |Apertura 2014
& Proyecto_Tesis Bl rocrture ot Lal I}
3
@ Onedrive 4 |Apertura 2014 [ g
] - 5 |Apertura 2014 2
Exte equipo
6 Apertura 2014
¥ Descargas 7 |Apertura 2014 £ ha E
2] Documentos 8 |Apertura 2014 WA b e (a2
B Escritoro o apertwa 24 | LD @ F
10 |Apertura 2014
&) Imigenes =
N 11 |Apertura 2014
b Mmisica 12 | Apertura 204 | HRPYE
B Objetos 30 13 Apertura 2014 B @ E ®
| Videos 14 Apertura 2014 -
‘i Disco local (C3) 15 | Apertura 2014
pisco loca 09 16 | Apertura 2014
- A 17 | Apertura 2014
— Discolocsl (E) 18 | Apertura 2015 mpos de datos a.
1] Unidad de DVD ( 19 | Apertura 2015 |+
talles
o Red v K| -
informes (@ )
v‘ Archivos de Excel ("l | |
. campos e ob...
Piginal | 4
Pigina 1 de 1 Actuslizacion disponible el para descargarlz)

Figura 44 Seleccion

ado el archivo

3°. Seguidamente una ventana emergente aparecerd, con el nombre de

navegador (1), de ahi se selecciona el archivo a cargar (2), para

finalmente darle clic en cargar (3)

Archivo Inicio Insertar

Navegador

& [

Obener Libn
datos~

2o

=

Data_Apertura_2014-202T:xsx [1]

¥ H

Pgina 1 de 1

Hojal &
Vista previa descargada el martes, 20 de setiembre de 2022
Tomeo Afio RL Equipo ) Pe  Mencaidsd | Comparir ~
Apertura 2018 1 Escudo del Club Juan Aurich R & R anes » K
aperura 2018 2| Escudo del Club Melgar 1

" & <1 Compilar visual o
Apertura 2018 3 Escudo del Club U César Vallejo 15 ]
Aperura 2018 4 Escuto de Club Universitario 1 3
Aperura 2018 5 Escudo del Club Ayacucho 1 ————
Apertura 2014 6 Escudo del Club Ledn Hudnuco 15 E B E nm E n
Aperura 2018 7 Escudo del Club UsMP. 15 b oA M e i Bt
Apertura 2018 8 Escudo del Club Unién Comercio 1
Aperturs 214 5 Escudo del lub Resl Garclaso 1 MmeLOOHE
Aperra 2018 10 Escudo del Glun Gienciana 15 [-R-=IEN
Aperra 2018 11 Escudo del Club Alianza Lima 15

E R P

e 215 2Badosau e x EEERMVE
Aperura 2018 13 Escuso del Qb Sporting Cristal 15 |08 MR
Aperra 2018 14 Escudo del Club Sport Huancayo 1 D e
Aperura 2018 15 Escudo de Club San Simén 1
Apertura 2018 16 Escudo del Club Los Caimanes 1 Valores
aperura 2015 1 Escudo del Club Sporting Cristal 1 Agregar campos de datos a
Aperura 2015 2 Escudo del Club Melgar 1
Aperura 2015 3 Escudo del Club Dep Municipa! 1 Obtener detalles
Aperurs 2015 4 Escudo del Qb Rel Gardlzso 1 Entre varios informes (8 )
Aperra 2015 5 Escudo del Club Allanza Lima 1

e - " o Mantener todos los
Aperura 2015 6 Escudo del Club Union Comercio 1€ fittros

S ) Agregue los campos de ob
Transformar catas
Actualizacion dispanible (cic para descargarla)

Figura 45 Seleccionand

o la opcién cargar

4°, En este parte del proceso de carga se detalla lo siguiente: 1(Modo Vista

de los datos, 2 (Encabezado de la tabla de datos), 3 Nombre del archivo

importado, ahi también dando clic derecho, hay otras opciones como

eliminar, 4 (Vista modelo del arc

hivo modelo), 5 (Espacio donde se
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creara los dashboard al procesar la data) y finalmente 6 (Visualizacion

de los registros del archivo importado. Para cualquier tipo de archivo la

visualizacion va a ser la misma, al cargar la data.

o - Power Bl Desktop

Archivo

Inicio

Ayuda  Herramientas de tablas

T e —

i3

Nueva Nueva Nuevs
medida ripids columna tsbis
5 et Catencarcs as Citaies
wj X v

Tomeo [<] Ao [~] AL [~ Eauipo ~|m

Moerwm 2014 2 Escudodel Cuo Melgar 6 5 18
Aperra | 014 3 Escudodel Cuo U César Vallio 7 16
e 2018 4 Estuso el Cus Universiric B 16
pertam 2016 5 Escusocel Clus Ayscucho 2 5 s
Aot 2012 6 Escudodel Gub Lebn Hudnuco 1 2z 147
Ao 2018 7 Escudodel Cuo USWIP 5 o 14
Aertws 2018 8 Escudo el Cub Union Comercio 5 2 14

[Foeam 2055 © Eveuso e Cus fesl Garcieeo R |
Aoertu | 2012 11 Escuo del Ciub Alanaa Lima z 1 1z
M 2018 12 Escudodel Cua UTC Bt 12
hpertwm 2018 14 Escudo el Cub Sport Husncaye BRI 1
Aperua 2014 15 Escudodel Cub SanSimén 47 18 oss
Ao 2014 16 Escudodel Cud Los Coimanes 5 12 08
et 2015 2 Escusodel Cub Melgar w0 1s
hApertas 2015 3 Escudo el Cub Dep Muricips s 2 1
Apertua 2015 4 Escugo el G Real Garclaso : & o
Aperta 2015 5 Escutodel Cub Alianza Lima 5 s 18
ot 2015 6 Escuso el Cub Unién Comercio 2 % e
pertas 2015 7 Escugocel G U Césarvalieio s 1s
Aot 2015 & Escugodel Gub Juan Aurich 5 2 13
o 015§ Escudocel CuSport Huancayo : 2z 1m
hpertwm 2015 10 Escuo el Cub Alienza Atiétco 4 a1 m
pertas 2015 11 Escugocel G Ciencisno s 0o 1 11
Tabls: Hoy

6

06 [2] pes [=] pogps [=] ot [= <:|2

Campos »
P Buscar
P B Hojal
3
Actualizacién disponible (cic para descargarla)

v

Figura 46 Visualizacion del archivo cargado

5°. Esta imagen distingue que al cargar un archivo csv, se tiene que tener

en cuenta el delimitador, ya que nos proporciona una vista preliminar de

cdmo se cargara nuestro archivo al seleccionar el tipo de delimitador.

Hay que tenerlo en cuenta porque los archivos csv, tienen diferentes

delimitadores, dependiendo del

archivo origen como haya sido

estructurado. Su visualizacion debe ser igual que la figura anterior.

Archivo

ii]

Pigina 1de 1

Inicio

Insertar

Sin titulo - Power Bl Desktop

Estadistica_estandar_2015.csv
& [

Obtener b Crigen de archivo

datosv  Exi 65001: Unicode

Columnl

Equipo
Alianza Atiético
Alianza Lima
Ayacucho
Cienciano
Dep Municipal
Juan Aurich
Ledn Hudnuco
Melgar
Real Garcilaso
Sport Huancayo
Sport Loreto
Sporting Cristal

mg U César Valleio
Uni6n Comercio
Universitario
usmp

<

(UTF-8)

Column2.

Column3

Edad
%4
%0
278
%5
275
%3
279
273
%5
20
279
%4
279
273
235
s
275

Extraer tabla megiante elemplos

Delimitador
Coma

Dos puntos
Coma

Signo de igualdad
Punto y coma
Espacio
Tabulador
~-Personalizado--
--Ancho fjo--

2 E2)
2 E2)
2 351
2 £
2 £
2 £
2 £
2 £
2 32
2 32
2 32
2 32

a
Deteceién del tpo de datos
Basado en los pimeres 200 flas__~ B
comn?  Colme8  Comnd  Column10  Column

o Tiempo Jugado | Tiempo Jugado

Min
2880
2880
2880
2880
2880
2880
2880
2880
2580
2580
2580
2580
2580
280
280
280
280

ER
520
520
520
220
220
220
220
220
220
220
220
20
20
320
320
320
320

Cargar

Rendimiento Rendimiento | Rendim

G Ass aTp
e 0 34
e 0 35
35 0 33
30 0 35
32 0 2
5 0 a
2 0 36
9 0 m
8 0 a2
8 0 a5
2 0 23
50 0 52
a1 0 a0
a 0 a2
34 0 30
30 0 )
Y 0 34
>

Transformar datos | [ Cancelar

NImMG R M
SMEERKE

tdatosa

Actualizacién disponible (clic para descargaria)

s
>

Comparer

Campos »

=

Adin no ha cargado ningin
dato, Obtener datos

Figura 47 Importacion de un archivo csv
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6°. Una vez explicado la forma de cargar un archivo con extensién csv o
xIsx, se procedera a cargar un total de 81 archivos, de los cuales 54

archivos son csv y 27 archivos son xIsx.

4.2.6. Preparacion de datos (DP)

Una vez importado la data, se procedera a prepararla para su modelado
posterior, dentro del cual iremos detallando uno por wuno las
transformaciones de los archivos csv y xIxs y que archivo utilizaremos. El
orden de la preparacion de los datos sera desde el mas basico, hasta el
mas elaborado.

Carpeta Equipos de Paises con sus continentes

ARCHIVOS CONTENIDOS:

Pais_Continentes.csv

Jt | = Csv.Document(File.Contents("E: \Proyecto_Tesis\Data para tesis\Eguipos de Paises con sus continentes\Pais_Continentes.csv"),[Delimiter=",", Columns=7,

. A% Columnl ~ | A% Columnz | A% Column3 ~| A% Columnd ~ | A% Columns ~| A% Columng | A% Column7? -

1 nombre name nom iso2 is03 phone_code continente
2 Afganistin Afghanistan Afghanistan AF AFG %3 Asia

3 Albania Albania Albanie AL ALB 355

Europa

Figura 48 Estructura del archivo Pais_Continentes.csv

Columnas quitadas = Table.RemoveColumns(#'Tipo cambiadol"{"
nom", " phone_code", " is03"})

Columnas reordenadas= Table.ReorderColumns(#"Columnas
quitadas",{" name", "nombre", " is02", "continente"})

Columnas con nombres cambiados=
Table.RenameColumns(#'Columnas reordenadas",{{" name", "Pais"},
{"nombre", "Nombre del Pais"}, {" iso2", "FLag"}, {'continente",
"Continente"}})

Resultado del archivo:

- ABC Pais - AB(_ Nombre del Pais - ABC Flag - ABC Continents
1 | Afghanistan Afganistan AF Asia

2 | Albania Albania AL Europa

3 | Germany Alamania DE Europa

Figura 49 Pais_Continentes.csv (Data para el modelado)
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Paises.csv

E ABC Columnl M ABC Column] M ABC Column3 M Asc Calumnd M AB( Column M ABC (Columng M ABC Column? M ABC Column3 M
1 Pais Flag Ente regulador N de clubes N de Jugadores Equipos nacionzles (ompetencias * de Jugadores-additional

1 Afghanistan af AFC 0 166 Hombres | Mujeres Jugadores-de-futbal-de-Afgh...
3 Albania ] UEFA 16 461 Kombres | Mujeres Jugadores-de-futbel-de-Alba...

Figura 50 Estructura del archivo Paises.csv

Texto en mayusculas = = Table.TransformColumns(#"Columnas con

nombre cambiado” {{"Flag", Text.Upper, type text}})

Columnas quitadas = Table.RemoveColumns(#"Texto
mayusculas" {"N.° de Jugadores-additional"})

Resultado del archivo:

en

. A'c Pais h ABC Flag - ABC Ente regulador - 123 N.* de clubes - 123 IN.” de Jugadores - ABC Equipos nacionales - ABC Competencias
1 Afghanistan AF AFC 0 166 Hombres | Mujeres
2 Albania AL UEFA 16 461 Hombres [ Mujeres
3 AMgeria 14 CAF 0 461 Hombres [ Mujeres

Figura 51 Paises.csv (Data para el modelado)

- 2% Nombre del Estadio ~ | 123 Capacidad de asistentes del estadio ~| a Zona ~| % Departamento ~ | A% Ciudad -
1  Estadio Monumental 80033 Centro Lima Lima
2 Estadio Monumental de la UNSA §0570 Sur Arequipa Arequipa
3 Estadio Nacional del Perii 43086 Centro Lima Lima
455 Latitud ~ | 85 Longitud ~ | A8 club -
-12.04318 -77.02524 Universitario de Deportes y Seleccion Peruana de Futbol
-16.358582 -71.535 Melgar
-12.04318 -77.02824 | Seleccion Peruana de Futbol

Figura 52 Estructura del archivo Estadios.xIxs

Columnas quitadas = Table.RemoveColumns(#"Tipo cambiado",{"N°"})

Columnas renombradas = Table.RenameColumns(#"Columnas
quitadas" {{"Capacidad", "Capacidad de asistentes del estadio"}})

Filas inferiores quitadas = Table.RemovelLastN(#"Columnas con nombre

cambiado",40)

Resultado del archivo:

Figura 53 Estadios.xIxs (Data para el modelado)
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Top_Goleadores.xlIxs

. 155 Afio ~ 155 Pais del goleador ~[135 Goleador - [ 135 Goles ~ 155 Equipo Ganador -
1 2021 Perd Luis Iberico 12 Carlos A. Mannucci

2 2021 Uruguay Felipe Rodriguez 12 F.B.C. Melgar

3 2020 Argentina Emanuel Herrera 20| Sporting Cristal

Figura 54 Estructura del archivo Top_Goleadores

Encabezados promovidos

= Table.PromoteHeaders(#'Top de

goleadores_Sheet", [PromoteAllScalars=true])

Files inferiores quitadas = Table.RemovelLastN(#"Tipo cambiado”,1)

Resultado del archivo:

- 1% Ao ~ [ A Pais del goleador ~ | A% Goleador =123 Goles ~ | A% Equipo Ganador -
1 2021 Perd Luis Iberico 12 Carlos A. Mannucci

2 2021 Uruguay Felipe Rodriguez 12 F.B.C. Melgar

3 2020 Argentina Emanuel Herrera 20 Sporting Cristal

Figura 55 Top_Goleadores.xlIxs (Data para el modelado)

Campedn_Por_Eras.xIxs

=N ABC Era - | 123 Afio - | 48 campedn - | 48 Subcampeén - 23‘; Column5 -
1 LligadeLima 1512 Lima CricketF. B. C. Association F. C. nuli
2 ligadeLlima 1513 Jorge Chavez Nr. 1 Lima Cricket F. B. C. null
3 ligadelima 1914 | Lima Cricket F. B. C_ Jorge Chawez Nr. 1 null
Figura 56 Estructura del archivo Campedn_Por_Eras.xIxs
Columnas quitadas = Table.RemoveColumns(#'Tipo

cambiado” {"Column5"})

Resultado del archivo:

2= ABC Era ~ | 123 Aiio

- ABC Campeon

- ABC Subcampeon -

1  Ligade Lima
2 | Ligade Lima
3 | Ligade Lima

1912 Lima Cricket F

1813 Jorge Chavez Nr. 1
.B.C. Jorge Chawvez Nr. 1

1514 Lima Cricket F

JBLC Association F. C.

Lima Cricket F. B. C.

Figura 57 Campeo6n_Por_Eras.xIxs (Data para el modelado)

Clasificados2015.csv
Clasificados2016.csv
Clasificados2017.csv
Clasificados2018.csv

Clasificados2019.csv
Clasificados2020.csv
Clasificados2021.csv

E. A"c Columnl - ABC Column2

- ABC Column3

- ABC Columnd

1 | Equipo Género
2 Juan Aurich M

3 Sporting Cristal M

a4

5  Ledn Hudnuco M

6 Melgar M

7 Unién Comercio M

& | Universitario M

Calificado para

Resultado

2015 Copa Libertadores {Second stage) Por ganar la eliminacion directa | 3 lugar en la Second stage

2015 Copa Libertadores {Second stage) Por el final de liga

2015 Copa Sudamericana (First stage) Por el final de liga
2015 Copa Sudamericana (First stage) Por el final de liga
2015 Copa Sudamericana (First stage) Por el final de liga

2015 Copa Sudamericana (First stage) Por el final de liga

3% lugar en la Second stage

Perdid en First stage contra CS Emelec
Perdid en First stage contra Junior
Perdid en First stage contra Rionegro

Perdid en Second stage contra Defensor Sporting

Figura 58 Estructura de los archivos Clasificados del 2015.csv al 2021.csv
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El formato de estos 7 archivos es similar, por lo cual se tomara solo

como referencia el primer csv de esta lista.

Filas en blanco eliminadas = Table.SelectRows(#"'Tipo cambiadol”,
each not
List.IsEmpty(List. RemoveMatchingltems(Record.FieldValues( ), {m,

null})))

Posterior a ello, se van a juntar en un solo archivo llamado
Clasificacion_lternacional_2015 2021 dentro de la interfaz del Power

Bl. Dando como resultado la siguiente estructura.

Para ello se utilizé la opcién de anexar filas, como se visualiza en la

imagen

z Append Queries ~

Estas Agregando filas
(Append)

Figura 59 Formato de agregar filas en Power Bl

fx | = Table.SelectRows(#"Tipo campbiadol™, eacn not List.IsEmpty(List.RemoveMatchingItems({Record.Fielavalues( ), {"", null})))
7. a8 Equipo ~| AB. Género ~| B calificado para ~] A Resuitado
1 Juan Aurich ot 2015 Copa Libertadores (S=cond stage) Por ganar I eliminacion directa | 3° lugar en |3 S=cond stage
2 Spe > |en |z Second stage
3 Led Anexar n First stage contra C5 Emelec
4 Me n First stage contra Junior
Uni Concatena filas de tres o mas tablas en una Unica tabla. n First stage contra Rionegro
6 Uni O Dos tablas @ Tres o mas tablas n Second stage contra Defensor Sp
Tablas disponibles Tablas para anexar
DETE_CISUSUTE_ U THZUZT
- . . Clasificades2015
Unién_Paises_Continentes ~ -
. Clasificados2016
Clasificados2015 -
. Clasificados2017
Clasificados2016 —
Clasifieados017 Clasificados2018
asificados:
: Clasificados2019
Clasificados2018 —
. Clasificados2020
Clasificados2019 '
. Clasificados2021
Clasificados2020
Clasificados2021
Clasificacién_lteracional_2015_2021
e
jX = Table.Combine({Clasificados2@ls, Clasificados2@l6, Clasificados2017, Clasificados2e18, Clasificados2019, Clasificados2020, Clasificados2021})
3. 4B Equipo - | nB- Género ~| - calificado para ~| aB: Resultado -
1 Juan Aurich M 2015 Copa Libertadores [Second stage) Por ganar la eliminacion directa | 37 lugar en la Second stage
2 Sporting Cristal M 2015 Copa Libertadores [Second stage) Por el final de liga 3° lugar en la Second stage
3 Ledn Hudnuco M 2015 Copa Sudamericana (First stage) Por el final de liga Perdié en First stage contra CS Emelec

Figura 60 Combinando Clasificados del 2015 al 2021
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Una vez combinado se procedera nuevamente a preparar los datos

para el modelado del mismo.

Remover columnas = Table.RemoveColumns(Origen {"Género'})
Valor reemplazado = Table.ReplaceValue(#'Columnas quitadas","l,
""" Replacer.ReplaceText,{"Calificado para"})

Dividir columna por posicion = Table.SplitColumn(#"Valor reemplazado”,
"Calificado para”, Splitter.SplitTextByPositions({0, 4}, false), {"Calificado
para.l", "Calificado para.2"})

Dividir columna por delimitador = Table.SplitColumn(#"Columnas
reordenadas”, "Nombre del Campeonato - Copia - Copia",
Splitter.SplitTextByEachDelimiter({"( )"}, QuoteStyle.Csv, false),
{"Nombre del Campeonato - Copia - Copia.1", "Nombre del Campeonato
- Copia - Copia.2"})

Dividir columna por delimitador = Table.SplitColumn(#"Dividir columna
por delimitador", "Nombre del Campeonato”,
Splitter.SplitTextByEachDelimiter({"("}, QuoteStyle.Csv, false), {"Nombre
del Campeonato.1", "Nombre del Campeonato.2"})

Dividir columna por delimitador = Table.SplitColumn(#'Tipo cambiadol",
"Nombre del Campeonato.2", Splitter.SplitTextByEachDelimiter({")"},
QuoteStyle.Csv, false), {"Nombre del Campeonato.2.1", "Nombre del
Campeonato.2.2"})

Columnas quitadas = Table.RemoveColumns(#'Dividir columna por
delimitador2" {"Nombre del Campeonato - Copia - Copia.l", "Nombre
del Campeonato - Copia - Copia.2", "Nombre del Campeonato - Copia"})

Columnas con nombres cambiados =
Table.RenameColumns(#"Columnas quitadasl1" {{"Nombre del
Campeonato.1", "Nombre del Campeonato”}, {'Nombre del
Campeonato.2.1", "Puesto del Campeonato"}, {'Nombre del

Campeonato.2.2", "Comentario uno"}, {"Resultado"”, "Comentario dos"}})

Resultado del archivo:

f,‘( = Table.RenameColumns (#"Columnas gquitadasl®,{{"Nembre del Campeocnato.l", "Nombre del Campeonato”}, {"Nombre del Campeonate.2.1", “Puesto del

z:: 8 125 Afio del campeonato  ~ ABC Nombre del Equipo |~ AB( Nombre del Campeonato |~ AB[ Puesto del Campeonato |~ ABC Comentario uno - AB( Comentario dos

1 2015 Juzn Aurich Copa Libertadores Second stage Por ganar |a eliminacion directa 3 lugar en |a Second stage

2015 Sporting Cristal Copa Libertadores Second stage Por el final de liga 3° lugar en Ia Second stage

2015 Ledn Hudnuco Copa Sudamericana First stage Por ¢l final de liga Perdia en First stage contra CS Emelec

Figura 61 Anexando Clasificados del 2015 al 2021 (Data para el modelado)
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Data_Apertura_2021.xIxs
Data_Apertura_2020.xIxs
Data_Apertura_2019.xIxs
Data_Apertura_2018.xIxs
Data_Apertura_2017.xIxs
Data_Apertura_2016.xlxs
Data_Apertura_2015.xIxs
Data_Apertura_2014.xIxs

Data_Clausura_2014.xIxs
Data_Clausura_2015.xIxs
Data_Clausura_2016.xIxs
Data_Clausura_2017.xIxs
Data_Clausura_2018.xIxs
Data_Clausura_2019.xIxs
Data_Clausura_2020.xIxs
Data_Clausura_2021.xIxs

[T 2B Tomeo ~ 123 Ao -]123 RL - | A8 Equipo ~|123 P ~|112; PG -
1 Apertura 2014 1 Escudo del Club Juan Aurich 15 9
2 Apertura 2014 2 Escudo del Club Melgar 15 [
3 Apertura 2014 3 Escudo del Club U César Vallejo 15 7|

0. 123 PE -|12; PP - 123 GF ~]123 6C ~]1% DG 123 Prs - |12 Ps/P1
1 3 3 34 18 16 30
2 7 2 23 17 6 25
3 3 5 23 16 7 22

A% Notas

? Championship play-off

null

null

Figura 62 Estructura de los archivos del Apertura y Clausura desde el 2014 al 2021

No se lista los siguientes archivos por tener la misma estructura por

cada afo desde el 2014 hasta el 2021, ya sea en el torneo apertura

como la clausura.
Posteriormente se unira los 16 archivos en un solo archivo

procesar la limpieza de los datos.

, para poder

1 H=Ir

Archivo LTS

Transformar  Agregarcolumna  Vista  Herramientas  Ayuda (7]
=X D [h, El D [y Propiedades U = | =3 Tipode datosTesto - B| Sretinpic
o) s
= B & editor avanzade i ] Usar la primera fila como encabezado = @ visién
Cerrary Nuevo Origenes Especificar  Configuracion de  Administrar Actualizar Administrar Reducir Dividir  Agrupar Combinar
aplicar = origen = recientes~  dat origen de datos  parametros = vista previa~ [ Administrar = columnas > filas - columna~ por 2 Reemplazar los valores - A Aaure Machine Learning
Cerrar. Nueva consulta Origenes de datos  Parametros Consulta Ordenar Transformar Conclusiones de |A
Consultas (18] < Jfr | = Table.TransformColumnTypes(#"Encabezados promovidos®,{{"Tornec", type text}, ["Afic”, Int64.Type}, ["AL", «  Cenfiguracian de 1z consufia x
E1 Apertura2014 . A& Tomneo - 1123 Afio ~]12% L -] A8 Equipo ~]1% P ~|12, 4 PROPIEDADES
B Apertura2015 1  Apertura 2014 1 Escudo del Club Juan Aurich 15 ombie
Apertura2016 2 Apertura 2014 2 Escudo del Club Melgar 15 Apertu
P
[ Apertura2017 3 | Aperuurs % | Todaslas propiedades
4 | Aperura
E Apertura2018 Anexar 4 PASOS APLICADOS
e — 5 |Aperura
I 6 P Concatena filas de tres o mas tablas en una Gnica tabla. Origen
1 Apertura2020 - Navegacién
Aperura
O Dostablas @ Tres o més tablas Encabezados promovidos
E Apertura2021 8 |aperura
 Tipo cambiada
B Clausura2014 9 Apertura Tables disponibles Tables para anexar -
[ Clausura2015 10  Apertura Apertura2015 Apertura2014.
m cl 2016 11 Apertura A ~
ausura: Apertura2016 Apertura2015
B Clausura2017 12 e Apertura2017 Apertura2016
13 | Apertura
El Clausura2018 " : Apertura2018 Apertura2017
ertura =
1 Clousura2019 = Apertura2019 Apertura2018
19 jesees Apertura2020 Apertura2019
B Clausura2020 16 [
= o - Apertura2021 Apertura2020
ausura;
Clausura2014 Apertura2021
Clausura2015 v Clausura2014 v
-
< >

14 COLUMNAS, 16 FILAS  Generacion de perfiles g columnas basada en las 1000 primeras fias

VISTA PREVIA DESCARGADA A LAS 1850

Figura 63 Anexando archivos del Apertura y Clausura del 2014 al 2021 parte
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Consultas [17]

[ Apertura2014
[ Apertura2015
E Apertura2016
[ Apertura2017
[ Apertura2018
E Apertura2019
[ Apertura2020
[ Apertura2021
E Clausura2014
[ Clausura2015
[ Clausura2016
E Clausura2017
[ Clausura2018
[ Clausura2019
E Clausura2020
[ Clausura2021
[ Anexarl

. | A% Tomeo

BN ND
—

fr || = Table.Combine({Apertura2eld, Apertura28lS, Apertura201s, Aperturs28l?, Aperturalfls, Apertura2el9,

Orden ascendente

Orden descendente

Quitar vacios

Filtros de ndmero

- |12 Ao

¥ (Seleccionar todo)
¥ 2014
® 2015
™ 2016
® 2017
™ 2018
¥ 2019
& 2020
¥ 2021

Aceptar

sy AvErOTg

Cancelar

- 1?3 RL

- | A% Equipo

-1

zurs

1 Escudo del Club Juan Aurich
2 Escudo del Club Melgar
3 Escudo del Club U César Vallgjo
4 Escudo del Club Universitario
5 Escudo del Club Ayacucho
6 Escudo del Club Ledn Huanuco
7 Escudo del Club USMP
& Escudo del Club Unién Comercio
9 Escudo del Club Real Gardilaso
10 Escudo del Club Cienciano
11 Escudo del Club Alianza Lima
12 Escudo del Club UTC
13 Escudo del Club Sporting Cristal
14 Escudo del Club Sport Huancayo
15 Escudo del Club San Simén
16 Escudo del Club Los Caimanes
1 Escudo del Club Sporting Cristal
2 Escudo del Club Melgar
3 Escudo del Club Dep Municipal
4 _Escudo del Club Real Garcilaso

Figura 64 Anexando de archivos del Apertura 'y Clausura del 2014 al 2021 parte 02

Seguidamente se procederd a tratar la limpieza y homologacion de los

datos:

Valor reemplazado

=Table.ReplaceValue(Origen,"clausura”,"Clausura”,Replacer.ReplaceTe

xt,{"Torneo"})

= Table.ReplaceValue(#"Valor

reemplazado”,"?","",Replacer.ReplaceText,{"Notas"})

= Table.ReplaceValue(#"Valor
reemplazadol”,null,

,Replacer.ReplaceValue,{"Notas"})

= Table.ReplaceValue(#"Valor reemplazado2”,"Escudo del
""" Replacer.ReplaceText,{"Equipo"})

Columnas con nombres cambiado
reemplazado3" {{"RL", "Puesto"}})

Resultado del archivo:

Table.RenameColumns(#"Valor

Tomea |~ | Afio

Clausura
Clausura
Apertura
Apertura

Apertura

Clausura

2014
2014
2014
2014
2014

2014

T

Puesto

- Equipo ~| Pl |~ | PG
2 Club Alianza Lima 15
1 Club Sporting Cristal 15
13 Club Sporting Cristal 15
10 Club Cienciano 15
1 Club Juan Aurich 15
16 | Club San Simdn 15

[

PR

[T~

2

PE

PP

~||GF |*|/GC |~ | DG |v| Ps [~]| Ps/Pl |~

2 27 11
2 35 19
] 26 19
5 20 13
3 34 13
0 13 31

[

o th

[LTIRr
o o Ra

33

iy
[

[T =

Ly
[ )

Clasificacion_Liga_2014.csv
Clasificacion_Liga_2015.csv
Clasificacion_Liga 2016.csv

Clasificacion_Liga_2017.csv
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Clasificacion_Liga_2018.csv
Clasificacion_Liga_2019.csv
Clasificacion_Liga_2020.csv
Clasificacion_Liga 2021.csv

[ 1% RL - | A% Equipo | 123 P2 123 PG -] 123 PE -] 123 PP -] 123 GF |12 ac

1 1 Melgar 32 16 1 5 51

2 2 Sparting Crista! 32 16 10 6 60

3 3 Real Garcilaso 32 16 9 7 43

123 DG <133 Prs -| 1.2 PPl +| 123 Asistencia = || 4% Maximo Goleador del Equipo [ - | A% Portero -] A% Notas
23 60 188 3367 Varasl 20figa - 14 Daniel Ferreyra 1-point bonus 1 Copa Linertadores Por ganar |3 elimin
2 58 181 1671 Carlos Lobatén - 12 Diego Penny - Copa Libertadores Por ganar la eliminacién directa
12 57 178 80 | Darilo Carando -9 Diego Carranza - Copa Sudamericana Por perder |2 eliminacién directa

Figura 66 Estructura de los archivos de la Clasificacion_Liga_2015.csv al 2021.csv

Para estos archivos no se hizo ninguna modificacion de la estructura de

los datos por conveniencia, ya que va hacer unidos con otros archivos

de informacion adicional por combinacion. No se tomd en cuenta el

archivo 2014, por tener informacion faltante para el resto de archivos.

Los siguientes archivos a unirse son:

Local visitante 2014.csv
Local visitante 2015.csv
Local visitante 2016.csv
Local visitante 2017.csv
Local visitante 2018.csv
Local visitante 2019.csv
Local visitante 2020.csv

Local visitante _2021.csv

= ABC Column1 M AB( Column2 M AB( Column3 T AB( Columnd T AB( Column5 - ABC Columné M ABC Column? M AB( Columng
1 Local Local Local Local Local Loaal
2 |RL Equipo P PG PE PP GF GC
30 Melgar 1 12 4 0 3 8
A% Columng | A% Column10 | A% Column11 | A% Column12 | A% Column13 | A% Column1a | A% Column1s -
Local Local Local Visitante Visitante Visitante Visitante
DG Ps Ps/P) Pl PG PE PP
+27 40 250 16 4 7 5

A% Column13 || A% Column1a - | A% Column1s ~ || A% Column16

- | A% Column17

~ || A% Column1g

- | A% Column19

~ || A% Column20

Visitante Visitante Visitante Visitante
PG PE PP GF
4 7 5 16
5 5 3 2

Visitante Visitante
GC DG

1 <2

13 <10

Visitante
Prs
13
23

Visitante
Prs /Pl
119
151

Figura 67 Estructura del archivo Local_visitante_2014 al 2021 parte 01

Valor reemplazado = Table.ReplaceValue(#"Tipo cambiado”,"PG","PG

Local",Replacer.ReplaceText,{"Column4"})
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ABC Column3 - ABC Columnd -

Local Local

FJ PG Local
16 12

16 B

Figura 68 Reemplazando valores con Power BI

Eso sucedera con el resto de columnas:

Table.ReplaceValue(#"Valor reemplazado”,"PE","PE
Local",Replacer.ReplaceText,{"Column5"})

Table.ReplaceValue(#"Valor reemplazadol”,"PP","PP
Local",Replacer.ReplaceText,{"Column6"})
Table.ReplaceValue(#"Valor reemplazado2","GF","GF

Local",Replacer.ReplaceText,{"Column7"})

= Table.ReplaceValue(#"Valor reemplazado4”,"GC","GC
Local",Replacer.ReplaceText,{"Column8"})

= Table.ReplaceValue(#"Valor reemplazado5","DG","DG
Local",Replacer.ReplaceText,{"Column9"})

= Table.ReplaceValue(#"Valor reemplazado6”,"Pts","Pts
Local",Replacer.ReplaceText,{"Column10"})

= Table.ReplaceValue(#"Valor reemplazado7”,"Pts/PJ","Pts/PJ
Local",Replacer.ReplaceText,{"Column11"})

= Table.ReplaceValue(#"Valor reemplazado8","PJ","PJ
Visitante",Replacer.ReplaceText,{"Column12"})

= Table.ReplaceValue(#"Valor reemplazado9","PG","PG
Visitante",Replacer.ReplaceText,{"Column13"})

= Table.ReplaceValue(#"Valor reemplazadol10","PE","PE
Visitante",Replacer.ReplaceText,{"Column14"})

= Table.ReplaceValue(#"Valor reemplazadol1”,"PP","PP
Visitante",Replacer.ReplaceText,{"Column15"})

= Table.ReplaceValue(#"Valor reemplazadol2","GF","GF
Visitante",Replacer.ReplaceText,{"Columnl16"})

= Table.ReplaceValue(#"Valor reemplazadol13","GC","GC
Visitante",Replacer.ReplaceText,{"Columnl17"'})

= Table.ReplaceValue(#"Valor reemplazadol14","DG","DG
Visitante",Replacer.ReplaceText,{"Column18"})
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= Table.ReplaceValue(#"Valor reemplazadol5”,"Pts","Pts
Visitante",Replacer.ReplaceText,{"Column19'})

= Table.ReplaceValue(#"Valor reemplazadol6”,"Pts/PJ","Pts/PJ
Visitante",Replacer.ReplaceText,{"Column20"})

Filas superiores quitadas = Table.Skip(#"Valor reemplazadol17",1)

Emcabezados promovidos = Table.PromoteHeaders(#"Filas superiores
quitadasl", [PromoteAllScalars=true])

Estos eventos se repetiran en el resto de csv, quedando después de la

limpieza de la siguiente manera estructurada.

a8 DG Local ~] B Pis Local ~ /a8 Prs/P1 Locat <] % Pivisitante ~] B PG visitante ~] B, PE Visitante ~] B P Visitante ] B, G visitante

<27 a0 250 16 4 7 5 15
+10 23 181 16 s 5 3 23

Figura 69 Estructura del archivo Local_visitante_2014 al 2021 parte 02

Posterior a ello se procedera a combinar

El archivo de Clasificacién_Liga 2015 con Local_visitante 2015
El archivo de Clasificaciéon_Liga_ 2016 con Local_visitante_2016
El archivo de Clasificaciéon_Liga_ 2017 con Local_visitante_2018
El archivo de Clasificacién_Liga_2019 con Local_visitante_2019
El archivo de Clasificacién_Liga 2020 con Local_visitante 2020

El archivo de Clasificaciéon_Liga_ 2021 con Local_visitante_2021

D-ﬁ Merge Queries ~

9

Estas Mezclando filas
(Merge)

Figura 70 Formato de combinar filas en Power Bl
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X
Combinar
Seleccione tablas y columnas coincidentes para crear una tabla combinada.
Clasificacién_Liga_2015 - [
RL Equipo PJ PG PE PP GF GC DG Pts Pts/PJ Asistencia Maximo Golea
1 Melgar 32 16 11 5 51 22 29 &0 188 3367 | Ysrael Zufiiga -
2 Sporting Cristal 32 16 10 & &0 40 20 58 181 1671 | Carlos Lobaton
3 Real Garcilaso 32 16 il 7 48 36 1z 57 178 808 | Danilo Carandc
4 U César Vallejo 32 14 ) 9 42 40 2 51 153 1182 | Mauricio Mont
< >
Local_visitante_2015 - 2
RL Equipo PJ Local PG Local PE Local PP Local GF Local GC Local DG Local Pts Local
1 Melgar 16 1z 4 o 35 I 27
2 Sporting Cristal 16 8 5 3 31 21 10
3 Real Garcilaso 16 11 3 2 29 15 14
4 | U César Vallejo 16 11 3 2 25 13 1z
< >
Tipo de combinacién
| Externa izquierda (todas de la primera, coincidencias.. ~
[ Use las coincidencias aproximadas para comparar la combinacién.
I» Opciones de coincidencia aproximada
+/ La seleccién coincide con 17 de 17 filas de la primera tabla. -

Figura 71 Combinando Clasificacion_Liga_2015 con Local_visitante_2015

Resultado:

= 123 RL

- [~] A% Equipo [T P [T Pe [~T12 PE [T PP [T oF [T ac I-]
1 1 Melgar 32 16 1 51 22/
2 2 Sporting Cristal 32 16 10 60 40
3 3 Real Garcilaso 32 16 9 48 36
123 D6 [~] 125 Pis [~]12 Psfes [~] 123 asistencia [ -] 48 Miximo Goleador del Equipo [~ ] A% Portero [~] % notas
29 50 188 3367 Vsrael Zifiga - 14 Daniel Ferreyra 1-point bonus 1 < Copa Libertadores Por ganer la eliming
20 58 181 1671 Carlos Lobatdn - 12 Diego Penny - Copa Libertadores Por ganar la eliminacion directa
12 57 178 808 Danilo Carando -9 Diego Carranza - Copa Sudamericana Por perder I eliminacién directa |
123 Pts Local [=] 1.2 Prs/P1Local [~] 123 P visitante [+] 123 PG visitante [=] 1% PE visitante [=]/123 P visitante [~]123 GF Visitante [~]12; GC visitante [~]
40 25 16 4 7 16 14
29 181 16 8 5 29 19
36 225 16 5 6 19 21
255 Ao [~ 123 PJLocal | | 123 PG Local [~] 123 PE Local [~] 123 PP Local [~] 123 GFLocal [~] 123 GCLocal [~] 15 DG Local [-]
2015 16 12 4 o 8 27
2015 16 H 5 3 2] 10
2015 16 11 3 2 15 14
123 Pis Local [~]1.2 Prsfpi Local [~] 123 P visitante [~] 125 P visitante [~] 123 Pe visitante [~] 123 ppvisitante [~] 125 oF visitante [~]12; acvisitante [~]
) 25 15 4 7 16 14
2 181 16 g 5 29 19
36 225 16 5 & 19 21
123 PG Visitante [~] 123 P visitante [~] 123 PP visitante [~]123 GF visitante [~] 123 6c visitante [~] 123 DG visitante [~] 125 Prs visitante [~] 1.2 prs/er visitante [~]]
4 7 5 16 14 19 119)
8 5 3 29 19 29 181
5 6 5 19 2] 2 131

Figura 72 Resultado de combina Clasificacion_Liga_Local_visitante_2015
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Estadistica_estandar_2015
Porteria_equipo_2015 .csv
Estadistica_estandar_2016
Porteria_equipo_2016 .csv
Estadistica_estandar_2017
Porteria_equipo_2017 .csv
Estadistica_estandar_2018
Porteria_equipo_2018 .csv
Estadistica_estandar_2019
Porteria_equipo_2019 .csv
Estadistica_estandar_2020
Porteria_equipo_2020 .csv
Estadistica_estandar_2021
Porteria_equipo_2021 .csv

<

| Estadisticas_adicionales_2015 |

| Estadisticas_adicionales_2016 |

| Estadisticas_adicionales_2017 |

| Estadisticas_adicionales 2018 |

| Estadisticas_adicionales 2019 |

| Estadisticas_adicionales 2020 |

| Estadisticas_adicionales_2021 |

¥

L

4 PASOS APLICADOS

Crigen
Tipo cambiado

< Columnas quitadas
Filas superiores quitadas
Encabezados promovidos
Tipo cambiado

Columnas con nombre cambi...

4 PASOS APLICADOS

Origen
Tipo cambiado
7 Columnas quitadas
Filas superiores quitadas
Encabezados promovidos

Tipo cambiado?

4 PASOS APLICADOS

Crigen
Tipo cambiado

2 Columnas guitadas
Filas superiores quitadas
Encabezados promovidos
Tipo cambiadal

Columnas con nombre cambia...

Una vez tratado los datos se procedera a combinar los 3 archivos en

una sola para combinarlo con el archivo Clasificacion_Liga con

Local_visitante.

Lineas méas abajo se presenta de forma visual como quedo la estructura

temporal de los archivos mencionados.

[T Porteria_equipo_2018
T Porteria_equipo_2019

ER Porteria_equipo_2020
[ Porteria_equipa_2021

Consultas (57) < Jfr | = Table.RenameColumns(#"Tipo cambiadol”,{{"PL", "N°IP"}}) v
S ® Equi ~12s v -
[T Estadistica_estandar_2015 -~ E. 2% Equipo 123 NP
[ Estadfstica_esténdar_2016 1 | Alianza Atiético 31
B Estadistica_estandar_2017 2 R 30
3 Ayacucho 31
[ Estadistica_estandar_2018
D Estadistica_estandar_2019
BB Estadistica_estandar_2020
- a8 Equipo <1123 1A ~]12% ™® ~1123 2a amaritla -
1 Alianza Atiético 31 10 6
2 Alianza Lima 45 5 5
3 Ayacucho 48 5 2
ER Estadisticas_adicionales 2020
[ Estadisticas_adicionales 2021
3 Porteria_equipo_2015 . A% Equipo ~ 133 NP -] 123 TPint -] 13 rC ~]12; PD
2 Porteria_equipo_2016 1 Alianza Atiético 3 5 5
<uip
[0 Porteria_equipo_2017 2 Alianza Lima 3 2 2
3 Ayacucho 1 9 9

Figura 73 Presentacion de datos de Estadistica estandar, adicional y porteria
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Seguidamente se procedera a combinar los 3 archivos mencionado

anteriormente de la siguiente manera:

- Table.Neste stica_estindar_2015, {"Equipo"}, Estadisticas_adicionales 2015, {"Equipo"} ~  Configuraciondelz consulta x

, "Estaof onales_2015", Joinkind.LeftOuter)

4 PROPIEDADES

= Table.Nestedloir les_2015", {"Equipo”}, Porteria_equipe_2815,
{"Equipe”}, "Porteria_squipo_2015", JoinKind.LeftOuter)

~ 1123 e ~| [ Estadi _adicionales_2015  [++ [ Porteria_equipo_2015 47|
51 4 PASOS APLICADOS
30 Origen
51 s
34 C

2 16 | UsMP 28
17 utc 30
] Anexando Liga estadisticas_2015-2021 3 |

Figura 74 Combinando Estadistica estandar, adicional, porteria, clasificacion liga y local visitante

1° En este paso se procedié a combinar Estadistica estandar, adicional,
porteria por afio.

2° En este paso se procedié a combinar Estadistica estandar, adicional,
porteria, clasificacion liga y local visitante por afio.

3° En este paso se anexo los 5 archivos en un solo archivo, para

transformar los datos, con los siguientes pasos:

4 PASOS APLICADOS

Crigen
# Valor reemplazado
Columnas quitadas
Columnas recrdenadas
Dividir columna por delimitador
Tipo cambiado

Columnas con nombre cambia...

= Table.ReplaceValue(Origen,"—","" Replacer.ReplaceText,{"Notas"})
= Table.RemoveColumns(#"Valor reemplazado” {"Asistencia"})

= Table.ReorderColumns(#"Columnas quitadas”,{"Afio", "PFC", "Equipo",
"PJ", "PG", "PE", "PP", "GF", "GC", "DG", "Pts", "Pts/PJ", "Maximo
Goleador del Equipo”, "Portero”, "Notas", "PJ Local", "PG Local", "PE
Local", "PP Local", "GF Local", "GC Local", "DG Local", "Pts Local",
"Pts/PJ Local", "PJ Visitante", "PG Visitante", "PE Visitante", "PP
Visitante", "GF Visitante", "GC Visitante", "DG Visitante", "Pts Visitante",

70




"Pts/PJ Visitante", "N°JP", "TA", "TR", "2a amarilla”, "N°P", "TPint", "PC",
"PD", "PF", "% Salvadas"})

= Table.SplitColumn(#'Columnas reordenadas”, "Maximo Goleador del
Equipo”, Splitter.SplitTextByDelimiter("-", QuoteStyle.Csv), {"Maximo
Goleador del Equipo.1", "Maximo Goleador del Equipo.2'})

=Table.TransformColumnTypes(#"'Dividir columna por
delimitador" {{"Maximo Goleador del Equipo.1", type text}, {"Maximo
Goleador del Equipo.2", Int64.Type}})

=Table.RenameColumns(#"'Tipo cambiado" {{"Maximo Goleador del
Equipo.1", "Goleador Equipo"}, {"Maximo Goleador del Equipo.2",
IICGGII}})

Resultado:

[, 155 Afio ~ 1123 prc ~] Ak Equipo ~]1 e ~]1%; 6 =112 PE -2 pp -] aF -
1 2t 4] Orden 32 16 11 5 5
2 20 %] Orden descendente a2 10 7 15 3
3 2t 32 16 10 6 5
4 2 32 12 7 13 3
5 2t 32 16 9 7 4,
6 2 Quitar vacios 2 3 7 % 3

2t Filtros de namero , 32 12 9 9 4

8 2 - 32 E 10 13 3
Buscar

9 2t 32 13 1 8 4

10 2 ¥ (Seleccionar todo) 32 11 13 5 3
1 2 H 2015 32 11 E] 13 4
12 2 W 2016 52 12 s 12 A
13 2t ¥ 2017 32 H El 15 4

¥

14 2 2018 32 11 10 11 3

¥ 2019
15 2 32 10 7 15 3
¥ 2020
16 2 32 7 10 15 2
¥ 2021
7 2 32 B 10 13 3
18 2 Aceptar | | Canceler 44 21 12 11 7
123 GC ~]12; DG -]123 pis ~]12 pisfpi ~ | 4% Goleador Equipo +]1123 coa + | a8 Portero - ]| a8 Notas
22 29 50 1.88 Vsrael Zifiga 14 Daniel Ferreyra 1-point bonus 1 Copa L
49 -10 37 1.16 Roberto liménez 11 Cristian Pinzon
40 20 58 1.81 Carlos Lobatén 12 Disgo Penny Copa Libertadores Por
123 PJLocal ~] 123 PG Local ~] 1123 PE Local ~] 123 PP Local -] 123 6F Local ~] 123 GCLocal ~] 123 DG Local ~] 123 Pts Local 1
16 12 4 0 35 E 27, 4
16 9 5 H 2 15 13 3
16 g 5 3 31 21 10 2
.2 Pts/PJ Local ~ | 123 PIVisitante ~| 123 PG Visitante ~ | 123 PE Visitante ~| 123 PP Visitante ~| 123 GF Visitante ~ | 123 GCVisitante ~ 1123 DG Visitante ~
25 16 4 7 5 16 14 2
2 16 1 2 13 11 34 -23
181 16 g 5 3 29 19 10
123 Pts Visitante ~ |12 Pts/P1 Visitante ~ 123 np ~]123 1A -]1%3 TR ~| 1123 2a amarilla ~|123 NP =123 TPint
19 118 30 3 5 2 3
L
5 031 a1 31 10 6 3
E] 181 2 37 3 3 3
2% TR -] 123 2aamarilla -] 125 W ~ 123 TPint 123 PC ~ 1% pD 123 PF 12 %Salv ~
5 2 3 1 1 0 0 0
10 6 3 5 5 0 0 0
3 3 3 3 3 0 0 0

Figura 75 Estructura del archivo Anexando_Liga_estadisticas_2015-2021

Marcadores y partidos 2014.xIxs
Marcadores y partidos 2015.xIxs
Marcadores y partidos 2016.xIxs
Marcadores y partidos 2017.xIxs
Marcadores y partidos 2018.xIxs
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Marcadores y partidos 2019.xIxs
Marcadores y partidos 2020.xIxs
Marcadores y partidos 2021.xIxs
Una vez cargado estos archivos se tiene la siguiente estructura de

datos, esto es para los archivos del 2014 al 2021

- 435 Columnl ~1/455 columns ~]/%55 columns

Dia Fechz Hora
7/06/2014

Local
31/12/1899 11:30:00 Real Garcilaso

7/06/2014

31/12/1899 15:45:00 USMP

-] 455 Columnio

-] 455 Columni1

-] 455 Column13

Sed
801 Estadio Municipal de Urcos

446 Estadio Miguel Grau del Callao

Arb Notas

Informe del partido nuil

Figura 76 Estructura del archivo de Marcadores y partidos del 2014

Ahora se anexan los 8 archivos mencionados anteriormente y se
procede a limpiar los datos.
4 PASOS APLICADOS 4 PASOS APLICADOS 4 PASOS APLICADOS
Crigen ) o Vt_a‘fjl'. reemplazado8 o A Valor reemplazado17 o
Navegacién Dividir columna por delimi... Valor reemplazado18
> Valor reemplazado31 Tipo cambiado2 > Valor reemplazado19
Encabezados promovidos Columnas con nombre ca... Valor reemplazado20
Tipo cambiado Dividir columna por delimi... Texto extraido después del...
Valor reemplazado Tipo cambiado3 Valor reemplazado21
Tipo cambiadol Columnas con nombre ca... Valor reemplazado22
Filas filtradas Tipo cambiadod Valor reemplazado23
Valor reemplazado Valor reemplazadod Valor reemplazado24
Columnas quitadas Valor reemplazado10 Valor reemplazado23
Valor reemplazado2 Valor reemplazado11 Valar reemplazado26
Filas filtradas1 Valor reemplazado12 Columnas con nombre ca...
Columna duplicada Valor reemplazado13 Valor reemplazado27
Valor reemplazado3 Valor reemplazado14 Valar reemplazado28
Valor reemplazadod Valor reemplazado15 Valor reemplazado29
Valor reemplazado5 Valor reemplazado16 Dividir columna por delimi...
Valor reemplazadof Valor reemplazado17 Tipo cambiado5
Valor reemplazado? Valor reemplazado18 Valar reemplazado30
Valor reemplazadod 7 Valor reemplazado19 7 Columnas con nombre ca... R
Valor reemplazado =  Table.ReplaceValue(Hojal Sheet,null,"Sin

comentarios”,Replacer.ReplaceValue,{"Column13"})

Encabezados promovidos = Table.ReplaceValue(Hojal_Sheet,null,"Sin
comentarios”,Replacer.ReplaceValue,{"Column13'})

Columnas quitadas
reemplazadol”,{"Informe del partido"})

Table.RemoveColumns(#"Valor

Columnas copiadas Table.DuplicateColumn(#"Filas
"Marcador", "Marcador - Copia")7

filtradas1",

Dividir columnas por delimitador Table.SplitColumn(#"Valor
reemplazado8", "Marcador"”, Splitter.SplitTextByDelimiter("—",
QuoteStyle.Csv), {"Marcador.1", "Marcador.2"})
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Columnas con nombre cambiado = Table.RenameColumns(#'Tipo
cambiado2",{{"Marcador.1", "Marcador  Local'}, {'Marcador.2",
"Marcador Visitante"}})

Texto extraido después del delimitador =
Table.TransformColumns(#"Valor reemplazado20”, {{"Marcador
Copia", each Text.AfterDelimiter(_, "("), type text}})

Una vez procesado y limpiado los datos quedara de la siguiente manera:

Resultado

Figura 77 Estructura del archivo Anexando Marcadores y partidos del 2015-2021

Detalle_jugadores.xlIxs

. 45 Cotumnl

1 | TEMPORADA N

Figura 78 Estructura de Detalle de jugadores del 2014 al 2021

4 PAS05 APLICADOS

Crigen

Nawvegacion

Encabezados promovidos

Tipo cambiado

Columnas quitadas

Prefijo agregado

Valor reemplazado

Tipo cambiadol

Valor reemplazadol

Dividir columna por delimitad...

Tipo cambiado2

Valor reemplazado2

Valor reemplazado3

Valor reemplazadod

Valor reemplazadao5

Columnas con nombre cambi...
2 Tipo cambiado3

Encabezados promovidos =
Table.PromoteHeaders(Detalle_jugadores_Sheet,
[PromoteAllScalars=true])

Columnas quitadas = Table.RemoveColumns(#"Tipo
cambiado" {"Column14", "Column15", "Column16"})

Tipo cambiado = Table.TransformColumnTypes(#'Encabezados
promovidos",{{"TEMPORADA", type text}, {"N°J", Int64.Type}, {"Nac.",
type text}, {"Jugador", type text}, {"Posicion”, type text}, {"Edad (hoy)",
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type text}, {"Club", type text}, {"Asistencias”, Int64.Type}, {"Penalti”,
Int64.Type}, {"Tiempo de alineacion”, type text}, {" Minutos por gol", type
text}, {"Goles por encuentro”, Int64.Type}, {"Goles", Int64.Type},
{"Column14", type any}, {"Column15", type any}, {"Column16",
Int64.Type}})

Columnas quitadas = Table.RemoveColumns(#"Tipo
cambiado" {"Column14", "Column15", "Column16"})

Prefijo agregado = Table.TransformColumns(#'Columnas quitadas”,
{{"Goles por encuentro”, each "0." & Text.From(_, "es-PE"), type text}})

Valor reemplazado

= Table.ReplaceValue(#"Prefijo
agregado",".","",Replacer.ReplaceText,{"Tiempo de alineacion"})

= Table.ReplaceValue(#'Tipo
cambiadol","?","0",Replacer.ReplaceText,{"Edad (hoy)"})

Tipo cambiado

= Table.TransformColumnTypes(#"Valor reemplazado”,{{"Goles por
encuentro”, Percentage.Type}})

= Table.TransformColumnTypes(#"Dividir columna por
delimitador" {{"Edad (hoy).1", Int64.Type}, {"Edad (hoy).2", type text}})

Dividir columna= Table.SplitColumn(#"Valor reemplazadol”, "Edad
(hoy)", Splitter.SplitTextByDelimiter("#(00A0)", QuoteStyle.Csv), {"Edad
(hoy).1", "Edad (hoy).2"})

Valor reemplazado

= Table.ReplaceValue(#"Tipo cambiado2","t
"™ Replacer.ReplaceText,{"Edad (hoy).2"})

= Table.ReplaceValue(#"Valor
reemplazado2",null,"0",Replacer.ReplaceValue {"Edad (hoy).2"})

= Table.ReplaceValue(#"Valor
reemplazado3","(","",Replacer.ReplaceText,{"Edad (hoy).2"})

= Table.ReplaceValue(#"Valor
reemplazado4”,")","" ,Replacer.ReplaceText,{"Edad (hoy).2"})

Columnas con nombre cambiado = Table.RenameColumns(#"Valor
reemplazado5" {{"Edad (hoy).1", "Edad Jugador Torneo"}, {"Edad
(hoy).2", "Edad jugador Actual"}})

Tipo cambiado= Table.TransformColumnTypes(#"Columnas con nombre
cambiado" {{"Edad jugador Actual", Int64.Type}})

Resultado:

TEMPORADA .?| MNac. |~| IJugador
APERTURA 2014 Pery

~ | Asistencias |~ | Penalti || Tiempo de alinea * | Minutos por| * | Goles porencuent ~| Goles |~ | Edad Jugador Tomeo|~ | Edad jugador Actual ~
2 14 e 7% X 3

APERTURA 2014 Peri 0 %89 989 80%

APERTURA 2014 Perl 0 1017 107 80%

Figura 79 Estructura de Detalle de jugadores del 2014 al 2021

74




4.2.7.

Modelado de datos (DM)

Paises it Pais_Continentes & :

FLag

Equipos nacionales Mambre del Pais

F g Pais

M.* de clubes

Cantinente

= dh=

{ Unign_Paises_Co... o -
&

M.* de Jugadores 1
Pais
-
FlLag
Paies
Contrae Expandir

Figura 80 Modelado de paises por continentes

Estadios_peruanos ol

:l Capacidsd de asistentes del estadio

Crudad

Langitud

Momibre del Estadio

Zona

Figura 81 Modelado de estadios peruanos

Top de goleadores fgn t

Afio
Equipo Garador
Goleadar

) Goles

Pais del goleadar

Figura 82 Modelo de top de goleadores de 1928 al 2021
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Campedn por eras @ -

Figura 83 Modelado de Equipo campe6n por eras

[ 4
& Aperturazots ci [&] Aperturazota & [&] Clausra20i4 cH [&] Clausura20te
1 . 1
£ x =
[&] Agerturazats o [E] Azerturazms T [ Amertura Clausura 2014 2021 B [B] lawsara2es @ & clusurazoiz
: i 1 1 1
*
[ Apertura2ate - [ #perturaz020 e * 1 [B Clavsura2ote & & clausuraza20
=i | b T -
AL ot * R =
i
] * =
: *
* PG 4
- - T . *—
[ Azermrazoz = By * [A] Clausara2a1? 5
Lo * [ clausurazazi
[5] Asertura2un? ol A o ) * 5 o L =
! P T e * 1
- 1 Sl
1 e T |
» .
»
»
3

Figura 84 Modelado de la Clasificacion de equipos del Torneo Apertura y Clausura desde 2014-
2021

2
£
[@] Clasificados2015 5 1 [ Clesificados2016 7 1 [O] Casificados2017 o
ifica 1k C it o
Equip: 7-
Géne i an
Rasi Ita Raasulr sl
[@] Clasificadas2mia ;[0 Clesificadaz2ais 1 [@] Clasificados2020 o
1 ’ ’ *
£ G 1
. A Ik
[@] clasificadoszoz ] = .
Eila:-lfn:aclnn Kernacional 2015 2021 & :
1 . 1 | camp '
1 -dn 4w i
itar
Resulta
* ! nate
i
P a1 ab
b
1
2
n

Figura 85 Modelado de Clasificacion Internacional de los equipos peruanos del 2015 al 2021
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Figura 86 Anexando la combinacion de datos estandar del 2015 al 2021

Detalle_Partidos_2014_2021

> ARo
Arbitra
3 Asistencia
Dia
Equipa Local
Equipo Visitante
7 Fecha
Hora
2 Marcador Local
% Marcador Visitante
Mes
Matas
3 Penales Loca
Z Penales Visitante
Ronda
Sedes

7 sem.

Contraer -~

I

Figura 87 Detalle de partidos del

Clausura del 2014 al 2021

Apertura y

Detalle_jugadores_2014 2021 @

Minutos por gol
3 Asistencias
Club
Edad jugador Actual
Edad Jugador Torneo

M1 1~ 1~

Goles

Goles por encuentro
Jugador

Nac.

Y Penalti

Posicion
TEMPCRADA

Tiempo de alineacicn

Contrasr /™

Figura 88 Detalle de Jugadores del 2014 al 2021
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4.2.8. Reporte de datos (DR)

_
Reporte de rendimiento de jugadores para Reporte de rendimiento de jugadores en la
fichaje del 2014 - 2021 costa, sierra y selva del 2014 al 2021

Informacion deportiva de jugadores peruanos del 2014 - 2021

Dashboard de
Jugadores y Rendimiento de los jugadores en la costa, sierra y
Clubes Arqueros con mas partidos ganados y penales detenidos del selva entre el 2014 al 2021 en los clubes peruanos
Peruanos 2015 -2021
2014 - 2021

Numero de Faltas deportivas de los clubes peruanos 2015 -

2021
Reporte del valor monetario de los jugadores Reporte de goles marcados por los
en clubes peruanos al 2021 Jugadores en los torneos del 2014 - 2021
Influencia de los jugadores en el futbol peruano en
los torneos del 2014 al 2021

Bachilleres |

Monzon Laiza Freud

Vargas Ulloa Italo

Valor monetario de los jugadores peruanos en los
diferentes clubes peruanos al 2021

Cantidad de Goles marcados por los jugadores en los
clubes peruanos entre el 2014- 2021

Otros reportes de interés deportivo

FOLLOW US:
A
| A
Visit Our Website

Top de Goleadores desde el 1928 al 2021

Figura 89 Dashboard General.

Reporte de rendimiento de jugadores para fichaje del 2014 — 2021

INFORMACION DEPORTIVA DE Seleceionar postcldn o
LOS JUGADORES PERUANOS s =
Atras
ENTRE EL 2014 - 2021 : =
Seleccionar Ao
Todas
Posiciones preferidas de los jugadores Jugador Nombre del Club al que pertenecio Afio que pertenecio Edad Tormneo Edad Actual .
Alexander Lecaros _ Academia Deportiva Cantolao 2019 20 2
Defactersce.. | Arén Sénchez Academia Deportiva Cantolao 2020 17 19
- Jugador Total clubes.
wedgiocentro . | NN Arén Sanchez Academia Deportiva Cantolao 2021 18 9 e
pefensa cent... || NNGNNGN Bryan Canela Academia Deportiva Cantolzo 2017 23 28 AL 1
oo e I Bryan Reyna Academia Deportiva Cantolac 2021 23 2 Aodiel Ayaraa 1
Carios Cabello Academia Deportiva Cantolao 2018 2 5 Acsn Baloin 1
extremo cere... | Carios Cabello Academia Deportiva Cantolzo 2019 21 2 Adrin Balboa 1
eivote NN Carlos Elias Academia Deportiva Cantolao 2018 30 34 Adrién Ugarriz 4
Mediocents Christien Sénchez  Academia Deportiva Cantolzo 2019 20 = Acridn Zels 2
ediocentro
C é 1
Lateral derec... ([ Cristan Lasso Academia Deportiva Cantolao 2019 28 31 Aké Loba
Daniel Chévez Academia Deportiva Cantolao 2019 31 | A murisico 1
o 500 n(aw( Cortés. Academia Denartiva Cantalao 2018 26 3n 5 Alberto Quintero 1
T — | 0o Rodriguez !
a 5 3 Aldair Fuentes 1
Ceitg - FeneinyConidad de Goles parAfo Tor... . [l posicion Ao Asistencias Minutos  Goles Golespor  Penales Pais R
@ Cantidad de Penaiti @ Cantidad de Goles A b pwgol,  fotates Shcuentro Total 32
500 Defense 2017 0 108 1 050 0 pes
693 > Defensa central 2018 0 1001 1 080 0 México
625 Defensa central 2014 0 1.005' 1 0.80 0 Perd Perd
600 Defensa central 2020 0 1 080 0 pers
636, 620 621 i
Defenss central 2019 0 2 1.60 0 Pers argentina [l 02mit
Defensa central 2017 1 1 080 0 Paraguay coiomoia [l 01 mit
400 Defensa central 2015 [ 1 0380 0 Per uruguay [l 01 mil
Defensa central 2017 0 1 080 0 pes
Defensa central 2018 0 1 080 0 Ecuador poreguay | 01 mit
e = = = Defensa central 2018 2 1 080 0 Argentina panama | 0.0 mit
e Defensa central 2015 0 1 070 0 peri Ecuador | 00 mil
5 7 8 Defensa central 2015 0 1 040 0 pers
2015 2020 Total 2343 2681 omii imi

Figura 90 Reporte de la informacion deportiva de los jugadores peruanos del afio 2014 - 2021
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Atras

ARQUEROS CON MAS PARTIDOS
GANADOS Y PENALES DETENIDOS

Penales Detenidos y % Salvadas por Portero

@ Penales Detenidos @% Salvadas

140

100

40

tszegze
¥ 2 8 s 3B
z ES EE S
Bs fu= S 2
S3s ez
g2 2253
2238 £

& 8

Christian Limousin &
Cristian Pinzon

Daniel Ferreyra
Diego Campos
Diego Carranza oo
Diego Enriquez

Diego Hernan Morales

Diego Meliin

127

Diego Penny
Erick Delgado

Equipo < Afio i
Todas ¥i Todas o4
Arqueros PG PE PP Equipo Afio »
Alejandro Duarte 18 4 4 Sporting Cristal 2021
Alejandro Duarte 12 18 14 USMP 2018
127 Angel Zamudio 13 B 7 Ayacucho 2020
Angel Zamudio 6 12 8 Sport Huancayo 2021
Angel Zamudio 15 10 19 Unién Comercio 2018
Angel Zamudio 9 10 15 Unién Comercio 2019
Angelo Campos 16 8 2 Alianza Lima 2021
Angelo Campos 14 17 13 Juan Aurich 2016
Angelo Campos 13 8 13 Melgar 2019 N
Total 1547 1202 1539

Portero Penales Detenidos % Salvadas PtsLocal Pts Visitante Pts/PJ Local Pts/P) Visitante

Jonathan Medina

Leao Butrén

Luis Llontop

Luis Ortiz

Miguel Gabriel Ramirez

Diego Campos

Diego Penny

José Carvallo

Luis Alexander Araujo
Ral Fernandez
Alejandro Duarte

Bar Rosales
Federico Nicosia
Femando Martinuzzi [P
George Forsyth

Ignacio Barrios RS
ftalo Espinoza
Jesiis Cisneros
Joel Pinto
Jonathan Medina

8
2
21
55
14
46
52
19
30

129
223
124
250
093
209
236
146
136
159
1.59

Total

FALTAS DEPORTIVAS POR v < [
@ e CLUB DEPORTIVO Todas V||
2015 - 2021

Aio 2015 2016 2017 2018 2019 20,

Equipo Tarjetas Amarillas  Tarjetas Rojas Tarjetas Amarillas  Tarjetas Rojas  Tarjetas Amarillas  Tarjetas Rojas Tarjetas Amarillas  Tarjetas Rojas Tarjetas Amarillas Tarjetas Rojas  Tarjetas Amarillas

Dep Municipal 35 5 45 2 42 7 39 4 51 2 84

usme 30 8 44 8 50 8 46 10 58 12 70

Alianza Lima 46 5 21 4 42 5 30 5 57 6 81

Sporting Cristal 37 2 40 5 38 8 32 2 45 2 77

Ayacuche 48 5 23 7 46 4 33 3 41 6 66

Universitario 3 3 40 2 43 7 29 3 48 2 70

utc 33 3 31 5 31 4 36 Z 48 6 67

Meigar 34 5 35 4 25 4 30 10 53 5 80

Cantolao 41 4 36 9 49 7§ 78

Sport Huancayo 35 4 29 2 17 3 35 6 25 2 61

U César Valigjo 37 4 35 4 46 2 67

Sport Boys 55 1 52 1 73

Total 626 89 557 79 552 85 558 85 831 100 1465 Y

;

Dep Municipal
usvp

Alianza Lima

Sporting Cris...
Ayacucho
Universitario

373

356
331
329
328
327

Tarjetas Amarilias @ Tarjetas Rojas 1 2a amarilia

Tarjetas Amarillas, Tarjetas Rojas y 2a amarilla por Eq...

Tarjetas Amarillas y Tarjetas Rojas por Equipo

Tarjetas Amarillas @ Tarjetas Rojas

S=id 8 Bise< x B
EEE8EC8ETEES
=9 &6 G & g (T

Melgar

Pirata

Real G.,
port

Sport ..

50

2a amarilla por Equipo

Atlético .
Ayacucho

Cantolao.
Carlos St..
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Reporte de rendimiento de los jugadores en la costa, sierra y selva del
2014 al 2021

@ o 2014 AL 2021 EN LOS CLUBES PERUANOS
Selecciona el resultado del encue... @Empate @ Gano Equipo Local @ Gano Equipo Visitante i el del
100 - Empate
Gano Equipo Local
Gano Equipo Visitante
2 2014
50
2015
2016
1,000 n7s 2017
0 581 2018
5 &
4 2 = c 500 673 2019
2 2 2
: g E Gano Ex Gano 2029
& 5 ‘mpate 3ano Equipo ano Equipo
2 2 S ] Visitante 2021
3 € s
& s H
& 5 Ciudad Elevacion Departamento .
mts
" " - - Gréfica de % de ganar, perder o empatar Arequipa 233500  Arequipa
Equipo Local Score El']l.'llpo Score Visitante Penales Local Penales Visitante ~ Ayacucho 276100  Ayacucho
Local Visitante Cajsbamba 265400 Cajamarca
Alianza Atlético 6  Alianza Lima 5 0 0 Ca{f"‘a’“ 2750007 Cappmarca
= Callao 500  Lima
Alianza Atlético 1 Alianza Univ 2 0 0
2392%  27.711% i
Alianza Atlético 7 Ayacucho s 0 ) xclaro Sl __FLTEE
- e e Cutervo 2/649.00  Cajamarca
Alianza Atlético 0 Binacional 3 0 0 e 330000 Cuzco
Alianza Atlético 3 Cantolao 3 0 0 Guadalupe 9200 La Libertad
Alianza Atlético 5  Cienciano 4 0 0 Huacho 6800  Lima
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Figura 93 Reporte de rendimiento de los jugadores en la costa, sierra 'y selva del 2014 - 2021

Reporte del valor monetario de los jugadores en clubes peruanos
al 2021
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Figura 94 Reporte de Valor monetario promedio en soles, euros y délares de los jugadores

peruanos al 2021
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Reporte de goles marcados por los jugadores en los torneos del

@ INFLUENCIA DE LOS JUGADORES EN EL, TORNEO
@ Atras | &7 | APERTURA Y CLAUSURA DEL 2014 AL 2021 EN LOS CLUBES
LGA1 PERUANOS

Detalle del torneo Gréfico de goles por afio
Afio Puesto PartidosG. PartidosE. PartidosP. Pts Pts/P) GF GC DG | @ GolesaFavor @Goles en contra @ Diferencia de goles
2018 16 [} 4 1 4 027 10 33 -23
2021 18 1 7 4 044 8 21 <13
2016 16 1 4 10 7 047 14 29 -15
2021 16 1 5 3 8 089 12 13 -1 T 5
2017 16 1 2 5 1M 073 14 27 -13
2021 17 2 1 6 7 078 6 15 -9
2021 15 2 3 4 9 100 11 12 -1 5
2019 18 2 4 1 10 059 9 28 -19
2017 15 2 H 8 1M1 073 12 20 -8
2020 20 2 5 12 11 058 25 42 -17
20128 14 2 7 6 13 087 20 23 -3 b #
2021 3 1 111 2014
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Figura 95 Reporte de influencia de los jugadores en el futbol peruano en los torneos del 2014 —

2021

@ Atras CANTIDAD DE GOLES MARCADOS POR LOS JUGADORES DE LOS
CLUBES PERUANOS ENTRE EL 2014 - 2021

Comparacién gréfica de los clubes peruanos como local y visitante
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Figura 96 Reporte de cantidad de goles marcados por los jugadores en los clubes peruanos

entre el 2014 al 2021
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Otros reportes de interés deportivo
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Figura 97 Reporte de Top de Goleadores del 1928 al 2021

4.2.9. Almacenamiento y publicacion del Dashboard

Para este parte del desarrollo se tiene que tener en cuenta lo siguiente:

Se debe tener una cuenta corporativa para poder publicar el dashboard a la
red.

Una vez obtenido la cuenta se loguea desde la version de Power Bl

desktop, como se muestra a continuacion:

ai [Al db

Freud Monzon

so

Escriba su direccion de correo el...

Power Bl Desktop y el servicio Power Bl funcionan mejor juntos.
Inicie sesién para mejorar la colaboraciéon y acceder al contenido
de la organizacion.

info@cibiotec.com

Continuar Cancelar

Figura 98 Logueo en Power Bl Desktop
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nforme
Guardar
Guardar como
Obtener datos
Importar
Exportar

Publicar

Opciones y configuracién

Comenzar

Publicar en Power BI

Seleccionar un destina

Mi drea de trabajo

Seleceionar

Publicar en Power BI

+ Operacién completada correctamente
Abrir 'Dashboard General.pbix’ en Power BI

Obtener Conclusiones rapidas

"l‘.l (Sabia esto?

Puede crear una vista en vertical de su informe adaptada para teléfonos
s. Vaya a la pestaria Vista y seleccione Disefio para méviles. Mas

infarmacior

Figura 99 Publicacion en Power BI
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De ahi se va a Archivo
y Publicar / Publicar
en Power Bl.
Seguidamente
seleccionas Mi area
de trabajo y
seleccionar, mientras
el archivo se guarde y
publigue en el servidor

de Power BI.



5. DISCUSION DE RESULTADOS

5.1

5.2.

5.3.

.Formulacion del problema

¢, Como realizar un andlisis significativo de datos sobre los jugadores de
la liga 1 en futbol peruano?

Hipotesis

La técnica web scraping del plugin webscraper permite recuperar
informacion para el andlisis de los datos de jugadores y clubes
peruanos es significativa.

Muestra a aplicar

Se aplicéd una encuesta online por correo corporativo, a 10 docentes en
forma aleatoria de la Universidad Privada Antenor Orrego.

Se evalud6 que tan eficiente puede ser el Dashboard.

5.4.Validacion de la solucién

Para la contrastacion de la hipotesis, se realizd una encuesta online
para poder validar si la hipGtesis se acepta o se rechaza. Los datos
obtenidos fueron procesados en el programa IBM SPSS Estatistics para

mostrar sus resultados.

5.4.1. Variable independiente
Para ello se tiene los siguientes datos de la siguiente muestra:

Eficiencia del uso del Dashboard
Pregun onas | Docente 1] Docente 2| Docente 3| Docente 4] Docente 5] Docente 6] Docente 7| Docente 8| Docente 9| Docente 10
Pregunta 1 5 4 4 4 & 5) 4 3 4 4
Pregunta 2 4 4 3] 5 4 4 4 3 4 5)
Pregunta 3 4 5 5 5 5 5 5 3 4 3
Pregunta 4 5 5 4 5 4 4 3 4 5 4
Pregunta 5 5 4 4 5 3 5 4 5 3 4

Tabla 19 Tabla de datos de la variable independiente

DOCENTE PRETEST PROTESTDIFERENCIA

1 2 4 -2

2 2.1 4 -1.9
S 2 4.8 -2.8
4 2.2 4.6 -2.4
5 3.5 4.2 -0.7
6 3.8 3.8 0

7 3 4 =1l

8 2.4 4.2 -1.8
9 2.8 4 -1.2
10 1.3 4.2 -2.9
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Una vez ingresados los datos al programa IBM SPSS Estatistics, se

arrojo los siguientes resultados:

Resumen de procesamiento de casos
Casos
Valido Perdidos Total
M Porcentaje N Porcentaje N Porcentaje
PRETEST 10 100.0% 0 0.0% 10 100.0%
POTEST 10 100.0% 0 0.0% 10 100.0%

Aqui indica que se ha procesado todos los datos

Descriptivos

Estadistico  Error estandar

PRETEST Media 2.5100 24104
95% de intervalo de Limite inferior 1.9647
confianza para la media Limite superior 10553
Media recortada al 5% 2.5056
Mediana 2.3000
Varianza .581
Desv. estandar 76223
Minimo 1.30
Maximo 3.80
Rango 250
Rango intercuartil 113

Asimetria 352 687

Curtosis -.388 1.334

POTEST Media 41800 09638
95% de intervalo de Limite inferior 3.9620
confianza para la media Limite superior 43980
Media recortada al 5% 41667
Mediana 41000
Varianza .093
Desv. estandar 30478
Minimo 3.80
Maximo 4,80
Rango 1.00
Rango intercuartil 30

Asimetria 1.149 687

Al observar la Media en el pretest (2.3000) y el postest(4.1), podemos
entender que el programa de experimentacion tuvo éxito.

Pruebas de normalidad

Kolmogorov-Smirnov® Shapiro-Wilk
Estadistico al Sig. Estadistico al Sig.
PRETEST 158 10 200" 956 10 742
POTEST 274 10 032 857 10 .07

* Esto es un limite inferior de la significacion verdadera.
a. Correccion de significacion de Lilliefors
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PRETEST Gréfico de tallo y hojas

Frecuencia Stem & Hoja

1.00 1=3

.00 1

500 2.00124
100 2.8
100 3.0
200 3.58

Ancho deltallo:  1.00
Cada hoja: 1 caso(s)

PRETEST

Frecuencia

Histograma

PRETEST

Iedis = 251
Desyacion estander = 762
=1

Grafico Q-Q normal de PRETEST

Normal esperade

Valor observado

Desviacion de Nermal

Gréfico Q-Q normal sin tendencia de PRETEST

15 20 25 3

Valor observade

PRETEST

POTEST Grafico de tallo y hojas

Frecuencia Stem & Hoja

100 38.0
00 39.

4.00 40. 0000
00 41,

3.00 42.000
2.00 Extremos (>=4.60)

Ancho del tallo: .10
Cada hoja: 1 caso(s)

POTEST

Frecuencia

Histograma
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Grafico Q-Q normal de POTEST Grafico Q-Q normal sin tendencia de POTEST
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Prueba T-Student

Estadisticas de muestras emparejadas

Media de error

Media M Desv. estandar estandar
Par1 PRETEST 2.5100 10 76223 24104
PROTEST 41800 10 30478 09638

Correlaciones de muestras emparejadas
Significacidn
P dedos
M Correlacién P de un factor factores

Par1 PRETEST & PROTEST 10 -.439 102 204

Tamafios de efecto de muestras emparejadas

Estimacign e /ntervalo de confianza al 95%

Standardizer® puntos Inferior Superior
Par1 PRETEST-PROTEST dde Cohen 93696 -1.782 -2.785 -745
coreccion de Hedges 1.02526 -1.629 -2.545 -.681

a. El denominador utilizado en la estimacidn de tamafios del efecto.
La d de Cohen utiliza |a desviacién estandar de muestra de |a diferencia de medias.
La correccion de Hedges utiliza la desviacidn estandar de muestra de |a diferencia de medias, mas un factor de

correccion.
Prueba de muestras emparejadas
Diferencias emparejadas Significacion
95% de intervalo de confianza de
Media de enor la ciferencia P e dos
Media  Desv. estandar estandar Inferiar Superior t gl P de un factor factores
Par1 PRETEST-PROTEST -1.67000 93696 .29629 -2.34026 -.99974 -5.636 g =001 <001

El grado de significacion es: <.001

Si p>=0.05, Aceptamos la Ho y rechazamos la Ha

Si p<0.05, Rechazamos la Ho y aceptamos la Ha

Entonces podemos decir que se rechaza la Ho y se acepta la Ha
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5.4.2. Variable dependiente

¢Consideras que la cantidad de afios para el andlisis ofrecida en el Dashboard, es

la apropiada?

Pr ntas Docente | Docente | Docente Docente Docente
Docente Docente | Docente | Docente | Docente
Personas 1 2 3 5 10
4 6 7 8 9
Pregunta 1 1 1 1 0 1 1 0
Pregunta 2 1 1 1 1 0 1 1 1 1 0
Pregunta 3 1 1 1 1 1 1 1 1 1 1
Pregunta 4 0 0 1 1 0 1 0 1 0 1
Pregunta 5 0 0 0 0 1 0 0 0 0 1

Tabla 20 Tabla de datos de la variable dependiente registros

PRETESTNFORMACIONAPR PROTESTINFORMACIONAP

DOCENTE OPIADA ROPIADA DIFERENCIA
1 0.1 0.6 -0.5
2 0.1 0.6 -0.5
3 0.1 0.8 -0.7
4 0.1 0.8 -0.7
5 0.1 0.4 -0.3
6 0.1 0.8 -0.7
7 0.1 0.6 -0.5
8 0.1 0.6 -0.5
9 0.1 0.6 -0.5
10 0.1 0.6 -0.5

Una vez ingresados los datos al programa IBM SPSS Estatistics, se

arrojo los siguientes resultados:

Resumen de procesamiento de casos
Casos
Walido Perdidos Tatal

I Paorcentaje §] Parcentaje I Porcentaje
PRETESTNFORMACIONAP 10 100.0% 0 0.0% 10 100.0%
ROPIADA
PROTESTIMFORMACIONA 10 100.0% 0 0.0% 10 100.0%
PROFIADA
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Descriptivos
Estadistico  Error estandar
PRETESTNFORMACIONAP  Media 1000 .00000
[FEFEE 95% de intervalo de Limite inferior 1000
confianza para la media Limite superior 1000
Media recortada al 5% 1000
Mediana 1000
Warianza .000
Desy. estandar .00000
Minima A0
Maximo A0
Rango .00
Rango intercuartil .00
Asimetria
Curtosis . .
PROTESTINFORMACIONA  Media 6400 .04000
FROPIADA 95% de intervalo de Limite inferiar 5495
confianza para la media Limite superior 7305
Media recortada al 5% G444
Mediana 6000
Varianza 016
Desv. estandar 12649
Minima 40
Maximo .80
Rango 40
Rango intercuartil .20
Asimetria -132 68T
Curtosis 79 1.334

Al observar la Media en el pretest (.1000) y el prostest(.6000), podemos

entender que el programa de experimentacion tuvo éxito

Pruebas de normalidad

Kolmogarov-Smirnoy® Shapiro-Wilk
Estadistico al Sig. Estadistico gl Sig.
PRETESTMFORMACIOMAP . 10 . . 10
ROPIADA
PROTESTINFORMACIOMNA 324 10 004 794 10 012
PROPIADA

a. Correccidn de significacidn de Lillisfors

Histograma

Media = 10
Desviacidn estandar = 00

Frecuencia

o8 09 10 " 12

PRETESTNFORMACIONAPROPIADA
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PRETESTNFORMACIONAPROPIADA Grafico de tallo y hojas
Frecuencia Stem & Hoja

1000 1. 0000000000
-
Ancho deltallo: .10
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Grafico Q-Q normal sin tendencia de PRETESTNFORMACIONAPROPIADA
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PRETESTNFORMACIONAPROPIADA
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PROTESTINFORMACIONAPROPIADA Grafico de tallo y hojas
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"Prueba T- Student

Estadisticas de muestras emparejadas
WMedia de error
Media M Desv. estandar estandar
Par1 FRETESTMFORMACIONAP 1000 10 0oooo 00000
ROPIADA
FROTESTINFORMACIONA 6400 10 12648 .04000
FROPIADA
Correlaciones de muestras emparejadas
Significacidn
P de dos
&l Correlacion P de un factor factores
Par1 PRETESTMFORMACIONAP 10
ROPIADA &
PROTESTINFORMACIONA
FROFPIADA
Tamafios de efecto de muestras emparejadas
Estimacién ge  INtervalo de confianza al 95%
Standardizer® puntos Inferior Superior
Par1 PRETESTMFORMACIOMNAF  d de Cohen 12649 -4.269 -6.294 -2.224
ROPIADA -
PROTESTINFORMACIONA  correceion de Hedges 13841 -3.901 -5.752 -2.037
PROPIADA
a. El denominador utilizado en |a estimacidn de tamafios del efecto.
La d de Cohen utiliza la desviacion estandar de muestra de |a diferencia de medias.
La correccion de Hedges utiliza |a desviacidn estandar de muestra de la diferencia de medias, mas un factor de
correccign.
Prueba de muestras emparejadas
Diferencias emparejadas Significacion
95% de intervalo de confianza de
Media de error la diferencia P de dos
Media Desv. estandar estandar Inferior Superior t gl P de un factor factores
Par1 FRETESTMFORMACIOMNAP -.54000 12649 04000 -.63049 -.444951 -13.500 9 =.001 =.001
ROFIADA -
PROTESTINFORMACIOMA
FROFIADA

El grado de significacion es: <.001

Si p>=0.05, Aceptamos la Ho y rechazamos la Ha

Si p<0.05, Rechazamos la Ho y aceptamos la Ha

Entonces podemos decir que se rechaza la Ho y se acepta la Ha

¢ Consideras el tiempo para el analisis ofrecida en el Dashboard, es la apropiada?

Personaspregumas Docente 1| Docente 2| Docente 3| Docente 4| Docente 5 Dot;ente Docente 7] Docente 8| Docente 9] Docente 10
Pregunta 1 1 1 0 1 1 0 1 0 1 0
Pregunta 2 1 0 0 1 0 1 1 1 1 1

Tabla 21 Tabla de datos de la variable dependiente tiempo
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DOCENTE PRETESTTIEMPOANALISIS PROTESTTIEMPOANALISIS DIFERENCIA

1 0.5 1 -0.5
2 0.5 0.5 0

3 0.5 0 0.5
4 0.5 1 -0.5
5 0 0.5 -0.5
6 0.5 0.5 0

7 0.5 1 -0.5
8 0.5 0.5 0

9 0.5 1 -0.5
10 0 0.5 -0.5

Una vez ingresados los datos al programa IBM SPSS Estatistics, se arrojo los
siguientes resultados:

Resumen de procesamiento de casos
Casos
Walido Perdidos Total
¥ Porcentaje I Porcentaje I Porcentaje
PRETESTTIEMPOANALISI 10 100.0% a 0.0% 10 100.0%
]
PROTESTTIEMPOAMNALISI 10 100.0% a 0.0% 10 100.0%
S
Descriptivos
Estadistico  Error estandar
FRETESTTIEMFOAMALISI  Media 4000 [0BEET
= 95% de intervalo de Lirnite inferiar 2492
confianza para la media Limite superior 5508
Media recortada al 5% 4167
Mediana 5000
Varianza 044
Desv. estandar 21082
Minima .00
Maximo 50
Rango al]
Rango intercuartil 13
Asimetria -1.779 BBT
Curtosis 1.406 1.334
FROTESTTIEMPOANALISI  Media B500 10672
= 95% de intervalo de Lirnite inferiar 4086
confianza para la media Limite superior 8914
Media recortada al 5% BBET
Mediana 5000
Varianza 114
Desv. estandar 33747
Minima .00
Maximo 1.00
Rango 1.00
Rango intercuartil 50
Asimetria -434 BBT
Curtosis -.283 1.334

Al observar la Media en el pretest (5.000) y el postest(5.000), podemos
entender que el programa de experimentacioén no tuvo éxito.
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Pruebas de normalidad

Kolmogorov-Smirnav? Shapiro-Wilk
Estadistico gl Sig. Estadistico Sig.
PRETESTTIEMP OANALISI 482 10 =001 509 10 <.001
g
PROTESTTIEMP OAMALISI 272 10 035 802 10 015
g

a. Correccion de significacion de Lilliefors

Histograma

WMedia= 40

Frecuencia

- 00 20 A0 60 80

PRETESTTIEMPOANALISIS

Desviacion estandar = 211
0

PRETESTTIEMPOANALISIS Grafico de tallo y hojas
Frecuencia Stem & Hoja

2.00 Extremes (=<.00)
= 8.00 5. 00000000

Ancho deltallo: .10
Cada hoja: 1 caso(s)

Grafico Q-Q normal de PRETESTTIEMPOANALISIS

Normal esperado

00 02 04

Valor observado

94




Desviacién de Normal

Gréfico Q-Q normal sin tendencia de PRETESTTIEMPOANALISIS

Valor observado
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PRETESTTIEMPOANALISIS

Frecuencia

Histograma

Media= 65
Desvigeién esténdar = 337
N=10

PROTESTTIEMPOANALISIS

PROTESTTIEMPOANALISIS Grafico de tallo v hojas
Frecuencia Stem & Hoja

1.00 0.0

5.00 0. 55555

4.00 1. 0000

Ancho del tallo:  1.00
Cada hoja: 1 caso(s)
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Gréfico Q-Q normal de PROTESTTIEMPOANALISIS

Normal esperado

02 00 02 04 05 08 10 12

Valor observado

Grafico Q-Q normal sin tendencia de PROTESTTIEMPOANALISIS

0.0000

Desviacion de Normal

00 02 04 08 08 10

Valor observado

PROTESTTIEMPOANALISIS

Prueba T-Student

Estadisticas de muestras emparejadas
Media de error

Media N Desv. estandar estandar
Par1 FRETESTTIEMPOQAMALISI 4000 10 21082 [0B6AT
S
PROTESTTIEMPOAMNALISI 6500 10 33747 0672

5
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Correlaciones de muestras emparejadas

Significacidn

P de dos
M Correlacion P de unfactar factores
Par1 FRETESTTIEMPOANALISI 10 234 257 515
S&
PROTESTTIEMF OAMNALISI
5
Tamafios de efecto de muestras emparejadas
Estimacién de  INtervalo de confianza al 95%
Standardizer® puntos Inferior Superior
Par1 PRETESTTIEMPOAMALISI  d de Cohen 35355 - 707 -1.390 008
5-
PROTESTTIEMPOANALISI  ¢opreccicn de Hedges 3B6ET - 646 -1.271 006

S

a. El denominador utilizado en la estimacion de tamafios del efecto.
La d de Cohen utiliza la desviacidn estandar de muestra de la diferencia de medias.
La correceidn de Hedges utiliza 1a desviacidn estandar de muestra de |a diferencia de medias, mas un factor de

carreccian.
Prueba de muestras emparejadas
Diferencias emparejadas Significacidn
95% de intervalo de confianza de
la diferencia P de dos
Media Desv. estandar Inferior Superior t al P de un factor factores
Par1 PRETESTTIEMPOANALISI -.25000 35355 -.50282 .00292 -2.236 ] 026 052

S_
PROTESTTIEMPOANALISI
S

El grado de significacion es: >.001

Si p>=0.05, Aceptamos la Ho y rechazamos la Ha

Si p<0.05, Rechazamos la Ho y aceptamos la Ha

Entonces podemos decir que se rechaza la Ha y se acepta la Ho

¢ Consideras que la informacion ofrecida en el Dashboard es Gtil ?

PersonaSPreguntas Docente 1| Docente 2| Docente 3| Docente 4| Docente 5 Dozeme Docente 7| Docente 8| Docente 9| Docente 10
Pregunta 8 1 1 1 1 1 1 1 1 1 1
Pregunta 9 1 1 1 1 0 1 1 1 1 1
Pregunta 10 1 0 1 1 0 1 0 1 1 1

Tabla 22 Tabla de datos de la variable dependiente utilidad

DOCENTE PRETESTUTIL PROTESTUTIL DIFERENCIA

1 0.67 1 -0.33
2 0.67 0.67 0.00
3 0.67 1 -0.33
4 0.67 1 -0.33
5 0.67 0.33 0.34
6 0.67 1 -0.33
7 0.67 0.67 0.00
8 0.67 1 -0.33
9 0.67 1 -0.33
10 0.67 1 -0.33
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Resumen de procesamiento de casos
Casos
Walido Perdidos Total
I Forcentaje M Faorcentaje M Faorcentaje
PRETESTUTIL 10 100.0% 0 0.0% 10 100.0%
FROTESTUTIL 10 100.0% 0 0.0% 10 100.0%
Descriptivos
Estadistico  Error estandar
PRETESTUTIL Media 6700 .00000
95% de intervalo de Lirnite inferior 6700
confianza para la media Limite superior 700
Media recortada al 5% G700
Mediana G700
Varianza .000
Desv. estandar .00ooo
Minirma &7
Maximo &7
Fango .00
Rango intercuartil .00
Asimetria
Curtosis . .
PROTESTUTIL Media 8670 07377
95% de intervalo de Limite inferior 7001
confianza paralamedia ) it gy periar 1.0339
Media recortada al 5% 8894
Mediana 1.0000
Varianza 054
Desv. estandar 23329
Minirma 33
Maximo 1.00
Rango 67
Rango intercuartil 33
Asimetria -1.681 687
Curtosis 2172 1.334

Al observar la Media en el pretest (6.700) y el postest(1.0000), podemos
entender que el programa de experimentacion tuvo éxito.

Pruebas de normalidad

Kalmogorov-Smirnoy® Shapiro-Wilk
Estadistico gl Sig. Estadistico gl Sig.
PRETESTUTIL . 10 . . 10
PROTESTUTIL 418 10 =001 648 10 =001

a. Carreccidn de significacion de Lilliefors
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Histograma

Media = &7
Desvigcion estandar = .00
N=10

Frecuencia

80 85 70 75

PRETESTUTIL

PRETESTUTIL Grafico de tallo y hojas
Frecuencia Stem & Hoja
10.00 6. 7777777777

Ancho deltallo: .10
Cada hoja: 1 caso(s)

Grafico Q-Q normal de PRETESTUTIL

Normal esperado
(=3

067

Valor observado
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Grafico Q-Q normal sin tendencia de PRETESTUTIL

Desviacion de Normal
o

067

Valor observado

67

PRETESTUTIL
Histograma
Media= 87
Desviacidn estandar = 233
M=10
3
8
o
c 4
O
3
o
4
w
2
0 j
40 60 80 1.00
PROTESTUTIL
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PROTESTUTIL Gréfico de tallo y hojas
Frecuencia Stem & Hoja

1.00 0.3

2.00 0. 66

7.00 1. 0000000

Ancho deltallo:  1.00
Cadahoja:  1caso(s)

Normal esperado

Grafico Q-Q normal de PROTESTUTIL

02 04 06 08

Valor observado

Desviacion de Normal

Grafico Q-Q normal sin tendencia de PROTESTUTIL

0.0000

04 06

Valor observado

80

&0

a0

PROTESTUTIL
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Prueba T- Student

Estadisticas de muestras emparejadas
Media de error

Media M Desv. estindar estandar
Par1 PRETESTUTIL B700 10 .00ooo .00ooo
PROTESTUTIL BETO 10 23329 07377

Correlaciones de muestras emparejadas

Significacidn
Fde dos
[+ Correlacién P de un factor factores
Par1 PRETESTUTIL & 10
PROTESTUTIL

Tamafos de efecto de muestras emparejadas

Estimacién de  INtervalo de confianza al 95%

Standardizer® puntos Inferior Superior
Par1 PRETESTUTIL - dde Cohen 23328 - 644 -1.557 -.089
S mEl correccion de Hedges 25527 772 1.423 -.090

a. El denominador utilizado en la estimacion de tamafios del efecto.
La d de Cohen utiliza la desviacidn estandar de muestra de la diferencia de medias.
La correccion de Hedges utiliza la desviacion estandar de muestra de la diferencia de medias, mas un factor de

correccian.
Prueba de muestras emparejadas
Diferencias emparejadas Significacidn
95% de intervalo de confianza de
Media de error a diferencia P de dos
Media Desv. estandar estandar Inferior Superior t gl P de un factor factores
Par1 PRETESTUTIL- -19700 23328 07377 -.36388 -.03012 -2.670 9 013 026
FROTESTUTIL

El grado de significacion es: <.026

Si p>=0.05, Aceptamos la Ho y rechazamos la Ha

Si p<0.05, Rechazamos la Ho y aceptamos la Ha

Entonces podemos decir que se rechaza la Ho y se acepta la Ha
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6. CONCLUSIONES

Segun el objetivo general, el andlisis de la informacién futbolistica de la
liga 1, es un reto por la poca informacion y la homogeneidad de los
datos.

Pero aun asi se pudo determinar las 5 primeras posiciones preferidas
por los futbolistas peruanos, donde la primera posicion de juego es ser
delantero central, seguidamente de mediocampista ofensivo, defensa
central, los extremos izquierdo y derecho, siendo relegadas el resto de
posiciones, siendo la posicion de defensa la menos preferida por los
futbolistas peruanos.

Ahora si hablamos de la posicién de arqueros, se puede visualizar a
cuatro entre los tops, los cuales son: Diego Penny (Melgar/Sporting
Cristal/lUSMP), Jonathan Medina (Sport Boys), Jesus Cisneros (Juan
Aurich/Leén Huéanuco), José Carvallo (UTC/Universitario) con sus
respectivos clubes, desde el 2015 hasta el 2021.

Otro dato interesante es que los jugadores del club deportivo de la
Universidad de San Martin de Porres (USMP), tienen el top de tarjetas
rojas con 59 amonestaciones y de 36 amonestaciones de segundas
amarillas, y el club centro deportivo Municipal con 373 amarillas, entre
los afios 2015 al 2021.

Otro punto de analisis es la region geografica (Altitud) donde se
realizan los encuentros deportivos entre los futbolistas peruanos, y con
gue frecuencia se desarrollan, entre la costa, la sierra y la selva. Para
empezar de las 3 regiones geograficas. Para empezar en la region
geografica de la costa, se determind que Sporting Cristal gané 92
partidos, seguido de Alianza Lima con 89 partidos y finalmente con
Universitario de deportes con 75 partidos. Ahora si nos vamos a la
region geografica de la sierra, como local gano en primer lugar el club
Real Garcilaso con 75 partidos, en segundo lugar, con el club Melgar
con 74 partidos y finalmente el club UTC con 64 partidos ganados

como local. Finalmente, en la regién geografica de la selva, el club
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ganador represéntate fue el club Union comercio 57 partidos ganados
como local.

Ante este panorama podemos decir que el porcentaje de que un equipo
gane como local es del 48.37%, de un 23.92% de que pierda, y de un
27.71 de que empaten ambos equipos, sin importar la region
geografica.

Ahora si nos vamos a la cantidad de encuentros deportivos por region
geografica, podemos encontrar a 5 ciudades en el top, las cuales son
Lima con 783 encuentros, el Callao con 254 encuentros, Cuzco con
151 encuentros, Arequipa con 139 encuentros y finalmente Huancayo
con 126 encuentros deportivos. Se puede entender que hay una
preferencia de encuentros deportivos en la costa, con valor porcentual
del 57.17%, seguida por la sierra de un 37.41% de encuentros
deportivos, para finalmente relegar a la selva con apenas un 5.44 %
como valor porcentual.

Otro dato encontrado es que el club peruano mas caro desde el afio
2014 al 2021, es el Alianza Lima con un valor de 5.3 mil millones de
soles y el Club Deportivo San Simon con un valor comercial en soles de
12.8 millones de soles.

Otro dato interesante es que se encontré que los primeros 5 clubes de
Sporting Cristal, Club Manucci, Club Los caimanes, Club Melgar y el
Sport Boys, tienen los mejores puestos en los torneos del apertura y
clausura, entre los afos 2014 al 2021. Otro punto importante es la
cantidad de goles marcados como local y visitante, siendo los clubes el
Sporting Cristal, Melgar, Alianza, Sport Huancayo, y Ayacucho.

Hay otros datos de interés es la clasificacion internacional de los clubes
peruanos, donde resalta el Melgar con 8 participaciones, 4 en la copa
libertadores y 4 en la copa sudamericana, asi como el campedn y
subcampedn desde el afio 1921 hasta el 2021.

Segun el objetivo especifico numero uno, se establecié que la pagina
web de transfermarket y fbref, proporcionaron la informacion

futbolistica de la liga 1, entre los afios 2014 al 2021.
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Segun el objetivo especifico nimero dos, se elaboré en dos fases el
desarrollo del dashboard mediante la metodologia SCRUM. La primera
fase fue la planificacion de los Sprint, y la segunda fase fue el

desarrollo de la creacion de reportes, todo en un periodo de 7 meses.

Segun el objetivo especifico numero tres, se utilizo la extension scraper
de Google Chrome como técnica de web Scraping en los sitios webs

seleccionados, para la obtencion de los datos a procesar.

Finalmente, segun el objetivo especifico nimero cuatro, se construyo
un Dashboard en Power BI con los datos obtenidos de paginas online
mencionadas e interactuar con ellos.

Posteriormente se basé la estructura de la informacion en cinco puntos
principales, como la de un club en conocer los datos de un jugador
para su fichaje, en el desempefio de los clubes deportivos por region
geografica (Altitud), asi como de conocer el valor promedio de un
equipo peruano. También se tomd en cuenta los detalles de los
diversos encuentro deportivos, como puesto en el torneo de interés, asi
como las veces que un club gano como local o visitante, el top de
goleadores en el tiempo, la clasificacion internacional de los clubes
peruanos, asi como el campedn y subcampedn de los diversos
encuentros deportivos en el tiempo.

Ante lo expuesto se quiere tener una base referente de datos, para el
andlisis de los datos y plasmarlos en un reporte general.
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7. RECOMENDACIONES

Para la implementacion mas avanzada del dashboard, se debe tener
informacion mas detallada para dicho andlisis, como formaciones deportivas
usadas por los clubes, métricas fisicas de jugador, valores econémicos de cada
jugador, métricas de tiempos de los partidos, entre otras. Solo asi se podria
hacer una linea de tiempo de la valoracién fisica y econémica de cada jugador
y sus clubes, pudieron elevar el uso mas optimo del dashboard y pueda
sustentarse en el tiempo, ya que la informacién historica es un respaldo

inamovible para el analisis de datos.

Tener mas web online futbolisticos, mas estructuradas y detalladas con
informacion de las diferentes ligas, puede ayudar con la obtencién de datos,
pero también hay que tener en cuenta la estructura de datos y la
homogeneidad de la misma. Sino se tiene la misma estructura en los datos,
puede volverse contradictorio y no ser una informacion verificable y confiable

de consultar.

La metodologia Scrum es de gran ayuda para el control de tareas, pero se
tiene que tener compromiso para la realizacion de tareas, siendo su uso diario
una necesidad para concluir objetivos granulares. Sino puede costearse alguna
herramienta online gratuita, puede descargar plantillas online gratuitas de
Excel, ya que los servicios de las paginas para usar la metodologia SCRUM,
solo te dan por tiempo limitado y los proyectos de este tipo pueden demorar

hasta mas de 1 afo.

Hay muchas técnicas de scraping, desde las mas complejas o simples en su
desarrollo, o desde las pagadas hasta las gratuitas. Uno tiene que resolver cual
se adapta a sus necesidades. Otro punto a tener en cuenta en este tipo de
paginas, es su modificacion continta, siendo una desventaja una herramienta
de scraping en paginas de estructura dinamica, por ser mas dificiles de

implementar.

La linea de aprendizaje de Power Bl en sus inicios es alta, debido a su facil uso
mediante botones y acciones. Incluso tiene botones de pago segun sus

necesidades. También tiene un uso de soluciones mediante codigos para
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desarrolladores especializados o presentaciones muy complejas, por eso se
aconseja llevar una informacion lo mas estructura y limpia para una rapida

generacién de reportes, asi no se recarga la plataforma de Power BI.
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ANEXOS

Preguntas  Respuestas @ Configuracion Puntos totales:

Seccit’)n 1de3

Cuestionario aplicado para la evaluacion del
Dashboard

Evaluaciéon de Dashboard sobre Fitbol Peruano 2014 - 2021

<
.

Correo *

Correo valido

Este formulario registra los correos. Cambiar configuracion

CUESTIONARIO

Descripcion (opcional)

El siguiente cuestionario trata sobre el funcionamiento y valoracion de la informacion del
Dashboard.

La evaluacidn se dara por una escala del 1 al 5, siendo 5 Muy bueno y 1 Muy malo.
También cuenta con respuestas de opciones, con la Opcién Si o No

VALORACION | ESCALA

Muy bueno 5 Sl
Bueno 4

Regular 3

Malo 2 No
Muy malo 1
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FACILIDAD CON QUE SE USA EL DASHBOARD

1. Para usted es facil navegar dentro del Dashboard.

Muy Bueno

Bueno

Regular

Malo

Muy malo

2. La apariencia del Dashboard y facil de entender.

Muy buenc

Bueno

Regular

Malo

Muy malo

3. Cuando se solicita informacion al Dashboard, este despliega la informacion en el tiempo
esperado.

Muy bueno

Bueno

Regular

Malo

Muy malo

4, La busqueda de informacion es sencilla y rapida.

Muy bueno

Bueno

Regular

Malo

Muy malo
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5. Como calificarias la interaccion con el [ @® varias opciones
Dashboard

Muy bueno

Bueno

Regular

Malo =)
Muy malo

Afadir opcion o anadir respuesta "Otro"

Clave de respuestas (0 puntos) |D ]E[ Obligatorio

CANTIDAD DE REGISTROS

Descripcién (opcional)

1. ¢Consideras que la cantidad de afios para el andlisis ofrecida en el Dashboard, es la apropiadal]
Si

Mo

2. ;Esta bien los afios del 2014 al 202127 *
Si

No

3. Consideras gue la informacion historica es una informacion relevante
Si

No

4. Si fuera el tiempo de 6 meses consideras una data histérica minima? *
Si

No

5. ¢Conoces alguna fuente de registros deportivos?
Si

No
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Seccidon 2 de 3

TIEMPO PARA ANALIZAR LA INFORMACION

Descripcion (opcional)

6. ;Crees que se puede analizar de forma rapida, la informacion brindada en el Dashboard ?
Si

MNo

7. Consideras el tiempo de media hora analizar datos deportivos en un dashboard *
Si

No

¥«

Seccion 3 de 3

UTILIDAD DEL DASHBOARD

>

Descripcidn (opcional)

8. Consideras la informacion util *
Si

No

9. Te aporto algo util, la informacion prestada en el dashboard *
Si

Mo

10. Para alguien que conozca, le seria Gtil la informacion? *
Si

No
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INSTRUCTIVO PARA ENTRAR AL DASHBOARD GENERAL

Para entrar al Dashboard, se seguira los siguientes pasos:

1. Copie el siguiente link a través del navegador de google chrome:

https://powerbi.microsoft.com/es-es/
2 b .

== Microsoft | Power Bl Informacion general Productos Precios  Soluciones Partners Mas Buscar ©  Iniciar sesion  Pruébelo gratis

Obtenga claridad cuando mas la necesita

Proporcione a los miembros de su equipo los recursos que necesitan para descubrir conocimiento oculto
en los datos con Microsoft Power Bl

Iniciar prueba gratuita > iTiene una cuenta? Iniciar sesién >

se a Iniciar Sesién, como se muestra en la siguiente figura

ACCESO CON USUARIO INFO

3. Alingresar se abrira otra ventana, donde se ingresara el siguiente

usuario info@cibiotec.com y la siguiente contrasefia || GGz

B Microsoft

info@cibiotec.com

Ayudenos a proteger la cuenta
Microsoft ha habilitado los valores predeterminados a. Segl_“damente Ie

de seguridad para proteger su cuenta. Mas
informacién acerca de las ventajas de los valores

predeterminados de seguridad aparecera el siguiente cuadro, y le da

Omitir por ahora (4 dfas hasta que sea necesario) en Omltlr por ahora

Usar otra cuenta

Mas informacién

B Microsoft
info@cibiotec.com

;Quiere mantener la sesion
iniciada?

Haga esto para reducir el nimero de veces que se le b . Se SeleCCIOna |a OpClén

solicita que inicie sesion.

No volver a mastrar NO
.
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c. Se cargara la plataforma de Power Bl y se dirige a Dashboard

General, como se muestra en la siguiente imagen:

Buenas noches, Freud + Nuevoinforme ==
@ Inicio
Encuentre y comparta conclusiones Utiles para tomar decisiones controladas por datos.
+ Crear
B3 Examinar Recomendado >
O centiode datos Abre esto con frecuencia Abre esto con frecuencia P Introduccién a Power BI [ Introduccién a Power BI [ Introduc
o e e
e
=Y
P Aplicaciones .
b on- By —
& Canalizaciones de implem II l 5 e 060 00 o e [ B
Mas informacién u E == b= I E
: =
Aveas de trabajo > Mi drea de trabajo Dashboard General Conocimiento de los conceptos ba. Introduccién: jQué es Power BI? Inicio répido: Ni
Wi drea de trabgjo
w ¥ Favoritos P Mis aplicaciones Q Filtrar por palabra cl... = Filtro v
[  Mombre Tipo Abierto Ubicacin Aprobacin Confidencialidad
u Dashboard General * Infarme ahora My workspace _ _
E Mi drea de trabajo Area de trabajo hace 6 dias Areas o
Desglosa para pantalla
= Paginas ¢ | [ Archivo ~ + Exportar 1B Compartir & ChatearenTeams @ Obtenerinformacion [ Suseribirse ¢ Editar =+ O Av Ov | O P %
@ Inicio Pantalla completa &«
INICIO @ - e
+ Crear 3 Ajustar a
B3 Examinar Ajustar al ancho
Estadios Dashboard de .
i N® Clubes por continente formacién Histarica de los clubes perui [ Tamano real
B Centro de datos N P
Clubes/Continente eruanos El club de los 100 en e Clasificacion Intemnacional de clubes peru Colores en contraste ... >
@ Metrics Clasificacion | 21 mercado internacional
Caslficasianin T Clasificacion Econdmica de los clubes peruanos del 2014 - 2021
B Aplicaciones

TormeoAC

i ler " -
& Canalizaciones de implem TopGoleadores Bachilleres Relacion de estadios Informacién de Partidos
e Monzén Laiza Freud
Club100 Vargas Ulloa Italo Estadios Peruanos Clasificacion de Clubes en el Torneo Apertura y Clausura 2014 - 2021
@ Aveas de trabajo > ValorScles Partidos Local Visitante 2014- 202

Mi drea de trabajo v

Local Visitante
Goleadores_Porteria

Jugadores

$IUPAO

& f &
Visit Our Website

Goleadares, Porteros y Faltas

Informacion de Jugadores, Goleadores y Porteros

Detalle de Jugadores

e. Finalmente puede interactuar con el dashboard, para salir de la

vista presione el botdén Esc y cerrar sesion.
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