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Resumen 

El proyecto PI N° 91, aprobado por Res. N° 
332/18 CS, se desarrolla con el fin de obtener 
información relevante que detecte variables 
relacionadas con los frecuentes problemas de 
salud de la ciudad de Presidencia Roque Sáenz 
Peña (Chaco, Argentina) y su área de 
influencia, relacionando los pacientes con su 
hábitat, ecología y salud. Para ello se trabaja 
con la información proveniente de las 
actividades curriculares de vinculación 
comunitaria que la carrera de Medicina de la 
UNCAus (Universidad Nacional del Chaco 
Austral) realiza en los distintos barrios de la 
ciudad y zona de influencia; con dicha 
información se construye un almacén de datos 
(data warehouse) que es estudiado con técnicas 
de minería de datos, especialmente técnicas de 
agrupamiento (clusterización) y de árboles de 
decisión, a los efectos de conseguir los perfiles 
característicos relacionados con los distintos 
tipos de diagnósticos; se buscan modelos 
descriptivos y predictivos de minería de datos, 
lo cual permitiría disponer de conocimiento 
que permitiría mejorar la toma de decisiones en 
cuanto a campañas de salud hacia la población 
de las zonas.  

Palabras Clave: minería de datos, soporte de 
decisión, perfiles socioeconómicos, perfiles 

sanitarios, minería descriptiva, minería 
predictiva, salud humana. 

Contexto 
El desarrollo del proyecto responde a la 
necesidad de estructurar y generar 
información, a partir de datos obtenidos de las 
campañas de Actividades de Vinculación 
Comunitaria que realiza la carrera de Medicina 
como actividades curriculares, las cuales se 
llevan a cabo en los diferentes barrios y zonas 
de influencia de la localidad de Presidencia 
Roque Sáenz Peña, Argentina. 
  
Se cuenta con gran cantidad de datos referidos 
a la condición socio económica y de salud de 
los pacientes, pero estos datos son 
representados como fichas médicas en papeles. 
En este sentido resulta importante 
digitalizarlos para luego aplicar técnicas de 
almacenes de datos, análisis multidimensional 
y minería de datos descriptiva y a posteriori 
predictiva que permitan obtener nuevos 
conocimientos. Los conocimientos generados 
a partir de los resultados de esta investigación 
permitirán encontrar y estudiar los perfiles 
socioeconómicos y sanitarios de los distintos 
barrios de la población y sus relaciones, 
elaborar propuestas de intervención y 
fundamentar acciones de mejora.  

Introducción 

principales características de las bases de datos 
evaluadas: 

    
Figura 4: Tabla comparativa de bases de datos de iris. 

   Además se avanzó en la propuesta de un 
marco metodológico con cuatro fases 
principales. No obstante, aún queda mucho 
trabajo por hacer profundizando las distintas 
actividades que componen cada una de las 
fases propuestas en el marco metodológico, y 
en especial en determinar la opción más 
apropiada de las técnicas de ML a utilizar para 
la construcción del modelo. También resta 
explorar y analizar las distintas métricas  de 
ML de manera tal de poder evaluar el proceso 
realizado. 

Formación de recursos humanos 
  En la presente línea de investigación se 
enmarca el desarrollo de una tesis de maestría. 
Además, en el proyecto de investigación 
mencionado en la sección “contexto” se cuenta 
con la participación de un becario de 
Iniciación en la Investigación. 
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• Socioeconómico: trabajo, cobertura de salud 
y nivel educacional alcanzado.  

• Sistema de salud: embarazos, inmunizaciones 
y centros de salud cercanos.  

• Estilo de vida: tabaquismo. 

• Educación: máximo nivel educativo 
alcanzado.  

En base a estas variables, y utilizando técnicas 
de clusterización, clasificación y 
determinación de patrones se espera establecer 
perfiles y situaciones problemáticas 
potenciales. 

Los resultados logrados hasta el momento se 
han publicado en [37] y [38]. 

 
Formación de Recursos Humanos 

El equipo de trabajo está compuesto por un 
Doctor, una Licenciada en Sistemas de 
Información, dos Ingenieros en Sistemas, un 
Profesor en Ciencias Químicas y del Ambiente 
y una becaria estudiante avanzada de 
Medicina. 
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La Minería de Datos (del inglés Data Mining ‐ 
DM), es un proceso de descubrimiento de 
nuevas y significativas relaciones, patrones y 
tendencias en grandes volúmenes de datos, 
utilizando técnicas de AI y ML. Estas técnicas 
permiten extraer patrones y tendencias para 
describir y comprender mejor los datos y 
predecir comportamientos futuros.  
 
La DM es la etapa de descubrimiento en el 
proceso de KDD (Knowledge Discovery from 
Databases), es el paso consistente en el uso de 
algoritmos concretos que generan una 
enumeración de patrones a partir de los datos 
preprocesados [1] [2] [3]. 
 
La DM es un conjunto de técnicas de análisis 
de datos que permiten extraer patrones, 
tendencias y regularidades para describir y 
comprender mejor los datos y extraer patrones 
y tendencias para predecir comportamientos 
futuros [4] [5] [6] [7].  
 
Las técnicas de DM son diversas, una de las 
más utilizadas es la de clustering (o 
agrupamiento de datos) que consiste en la 
partición de un conjunto de individuos en 
subconjuntos lo más homogéneos posible, el 
objetivo es maximizar la similitud de los 
individuos del cluster y maximizar la 
diferencia entre clusters. El cluster 
demográfico es un algoritmo desarrollado por 
IBM, que resuelve automáticamente los 
problemas de definición de métricas de 
distancia / similitud, proporcionando criterios 
para definir una segmentación optima [8] [9] 
[10] [11].  
 
La DM es también un mecanismo de 
explotación, consistente en la búsqueda de 
información valiosa en grandes volúmenes de 
datos. Está muy ligada a los DW ya que los 
mismos proporcionan la información histórica 
con la cual los algoritmos de minería obtienen 
la información necesaria para la toma de 
decisiones [12] [13].  
 
Un DW es una colección de datos orientada a 
un dominio, integrada, no volátil y variante en 
el tiempo para ayudar a tomar decisiones [14]. 

Un DW es una colección de datos orientado a 
temas, integrado, no volátil, de tiempo 
variante, que se usa para el soporte del proceso 
de toma de decisiones gerenciales.  
 
Un DW es también un conjunto de datos 
integrados orientados a una materia, que varían 
con el tiempo, y que no son transitorios, los 
cuales soportan el proceso de toma de 
decisiones de una administración [15] [16] [4] 
[17]. 
  
Las tecnologías de DW y DM se vienen 
utilizando ampliamente en el ámbito de la 
salud. A continuación, se referencian algunos 
trabajos al respecto: [18] [19] [20] [21] [22] 
[23] [24] [25] [26] [27] [28] [29] [30] [31] [32] 
[33] [34] [35] [36], entre muchos otros. 
 

Líneas de Investigación y Desarrollo 
Determinar, mediante las técnicas de minería 
de datos, los factores o variables que causan las 
enfermedades crónicas frecuentes de las 
personas, relacionando el paciente con su 
hábitat, ecología y salud; utilizando los 
determinantes sociales de la salud como 
variables. 
  
Utilizar un sistema desarrollado para ingresar 
la información en una base de datos, luego 
establecer las variables de estudio y aplicar las 
técnicas de minería de datos. Analizar los 
resultados obtenidos y confeccionar informes. 
 

Resultado Esperados 
Lograr explicitar en qué medida los 
determinantes sociales de la salud en los 
distintos barrios influyen en su situación 
sanitaria, utilizando variables relacionadas con 
el hábitat, la ecología y la salud, considerando 
como indicadores de esta las enfermedades 
crónicas que poseen los habitantes.  

Se consideran las siguientes variables:  

• Biología humana: edad, género, antecedentes 
biológicos y enfermedades crónicas no 
transmisibles.  

• Medio ambiente: vivienda, agua y excretas.  
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