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Geoestadistica — Bases

_El objetivo principal de la geoestadistica es la
caracterizacion espacial de variables que son
desconocidas ( de muy dificil acesso, muy costoso, o sin
sentido).Ej:
- Mineralogicos

Ambientales

"\Meteorologicos

(\Hidrocarburiferos

LAtmosféricos
nsalud



Geoestadistica — Bases

_El objetivo principal de la geoestadistica es la
caracterizacion espacial de variables que son
desconocidas ( de muy dificil acesso, muy costoso, o sin

t . d ) E . En cada punto, tenemos una muestra de una serie de parametros
sentiqao,). _I . que queremos medir (humedad, temperatura, presion, etc, etc)

- Mineralogicos tix ) hitx ), pitx )y 2t retey ete
“Ambientales \ \ \
~Meteorologicos \
CHidrocarburiferos

LAtmosféricos ®
nsalud e




Geoestadistica — Bases

_El objetivo principal de la geoestaditica es la
caracterizacion espacial de variables que son

desconocidas ( de muy dificil acesso, muy costoso, o sin

sentido).Ej:

- Mineraldgicos
LAmbientales
"\Meteorologicos
(\Hidrocarburiferos

LAtmosféricos
nsalud

Elevation {m) T




Geoestadistica — Bases

¢Donde hay petroleo??

¢Donde llueve menos??

¢Donde hay mas cobre?

¢ Donde encontramos anomalias del geoide?

¢ Cuales son los limites de CO en la atmosfera?

¢ Como se coporta un acuiferd? |
Elevation {m)




Interpretacion o interpretaciones de la realidad??
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Interpretacion o interpretaciones de la realidad??
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Cada valor estimado z(u) es
el “mejor” estimador posible
de acuerdo a un
determinado criterio



Interpretacion o interpretaciones de la realidad??

Valor estimado vs. funcion de distribucion
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Estimacion vs simulacion

Los algoritmos de estimacion tienden a suavizar la
variacion espacial de z(u):

Los valores pequenos son sobreestimados y los altos
subestimados.

No es uniforme — sino que es miinimo cerca de los
datos y se incrementa cuando nos alejamos

Un mapa interpolado es mas variable en las areas
densamente muestreadas.

Los mapas interpolados no deben ser utilizados en
aquellas aplicaciones sensibles a la presencia de
valores extremos y a sus patrones de continuidad
espacial.
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Estimacion vs simulacion
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Estimacion vs simulacion

Variable aleatoria:
rango de valores

Variable deterministica:
valor unico

Histogram

Una distribucion de probabilidad debe ser una
muestra lo mas realista posible de lo conocido y de lo
desconocido




Concepto de simulacion geoestadistica

-Incertidumbre espacial

2-D Reference Data

-multiples

realizaciones de la
distribucion espacial
de z(x)
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Ej: simulaciones geoestadisticas en 1y 3D
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Simulacion secuencial gaussiana (SGSIM
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Simulaciones geoestadisticas
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Simulacion secuencial gaussiana (SGSIM)
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Simulacion secuencial gaussiana (SGSIM)

Luego de 30
realizaciones
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Simulacion secuencial gaussiana (SGSIM)

Kriging ordinario (Unico mapa) SGSIM medio (luego de 30
realizaciones)
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