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Resumen

El estudio de la delincuencia y del incivismo hdosabordado desde distintos ambitos de la ciew@adias juridicas,
psicologia, criminologia), aunque es indudable lqgeorganizaciones policiales siempre han recondeidmportancia
del componente geografico en sus investigacionegrdsente estudio analiza los resultados obterédpartir de la
implementacion de estrategias de seguridad pubfical &mbito urbano en relaciéon con una problem&increta como
es el ejercicio de la mendicidad en la ciudad deellés, tomando como referencia la aplicacion dedios algoritmos
matematicos y su utilizacion en sistemas de infordmageografica (SIG). Esta combinacion ha permitahto obtener
una herramienta destinada a facilitar la intergiétadescriptiva de la realidad como iniciar umed de investigacion
destinada a la implementacion de estrategias pineaic

Palabras clave: Sistemas de informacién geogréicaliccion; Policia; Hot Spot; Agrupacion de Pauliapaciales (APE); Mendicidad.

1. Introduccién.
La seguridad se ha convertido en las Ultimas décaaa de las principales preocupaciones de las

sociedades occidentales y, sin ninguna duda, tangaiga nuestro pais. Todas las Administracionedidash
con competencia en la materia destinan una pagertante de sus presupuestos a cubrir los gastvades
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de prestar los servicios publicos de seguridac BerEspafia, a diferencia de otros paises, est@asiones
no se traducen, salvo concretas excepciones, erapueasta clara en la investigacion y el desarrddo
modelos de gestion que, basados en modelos aiestiforoporcionen herramientas de trabajo Gtilea [@a
investigacién policial.

Y ante este escenario, uno de los campos de lai@iean mayor proyeccién y capacidad de mejorar la
efectividad policial — y que en consecuencia metg@emayor atencion — es la geografia aplicadayadtén
policial.

Partiendo de la premisa de que todo comportamiantisocial — ya sea delictivo o de otra naturaleza
tiene unas cualidades inherentes relacionadas sjpeci® y el tiempo — una localizacién y un momento
concreto — la realizacién de un analisis preciscestas variables y de su implicacién con otrosofast
geograficos — caracteristicas del entorno urbaatmsdsocio-demograficos, analisis espacio-tempsyrate. —
pueden proporcionar un conocimiento de alto val@r ¢pntribuye sin ninguna duda a mejorar la efecgda
eficiencia de las organizaciones prestadoras décser de seguridad.

En la Policia Local de Castellén (Espafa) se estinlementado lineas de investigacién destinadas a
mejorar la eficiencia en la gestién policial quengn como elemento central la utilizacién de siatenie
informacion geogréfica (en adelante SIG) aplicadoa investigacién policial. Estas investigacioestan
destinadas a conseguir un doble objetivo. Por wo,l&l uso de herramientas SIG vinculadas a la
geoestadistica espacio-temporal proporciona unaimnento preciso de la realidad que facilita latigesde
las demandas y recursos, la deteccion de zonasciaspente conflictivas o la determinacion de
geoestrategias. Pero esta actividad no puede reduciuna mera descripcién de la realidad. Laatidon de
SIG esta permitiendo afiadir una nueva dimensi@niravestigacion policial destinada a estableceatgias
predictivas de la actividad antisocial.

En el presente estudio se contienen las investigasillevadas a cabo para dar respuesta a un mable
emergente como es el ejercicio de la mendicidalh @iudad de Castellén, problematica acrecentadasen
ultimos afios a causa del fuerte impacto que hdddaicrisis econdmica en la ciudad.

2. Metodologia, materiales, datos y herramientas.
2.1.Metodologia

En el presente estudio se han diferenciado dosdwoleipias basicas. La primera, destinada a la exidin
de un andlisis descriptivo del fendmeno analizasi, ha realizado a través de la determinacion de
agrupacionesHtot spots mediante el métodgernel Density Estimatio(KDE) y el modelo de Agrupacion de
Pautas Espaciales (APE). En segundo lugar, pansédikis predictivo, se ha utilizado el modelo adgyiRsion
Geograficamente Ponderada (GWR) tomando como hagolreferenciaidon espacio-temporal.

La utilizacién de la técnica analitica de los psntalientes oHot spot$ proporciona, en consecuencia,
dos vias distintas de investigacion. Por un ladowision descriptiva del fenédmeno analizado, queatcomo
referencia la definiciobn dehbt spot ofrecida por Eck,"area que supera el nimero medio de eventos
delictivos, o un area en el que el riesgo de setimi de un delito es superior a la med{&ck, 2005) y que
ofrece una representacion grafica muy especifi@iimente interpretable. En segundo lugar, laitécthot
spots se presenta como un indicador Util para idemtifigatrones futuros, actuando, en consecuenciay com
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una técnica util para predecir donde y cuando edymiran hechos futuros, tal y como indica Sherian
definir los 'Hot spot como 'lugares pequefios en los que la incidencia delaekttan frecuente que es muy
predecible, por lo menos durante un periodo ded' é8herman, 1995).

Pero previamente a la realizacién del analisisdefgrupaciones Hot Spots que se generan a partir de
las llamadas telefénicas de incidencias por medaétirecibidas en la sala de Comunicaciones delleido
Local de Castellén - fuente principal de los daitikzados en este estudio -, se deber realizaresebta
informacion un analisis preliminar que permita deiear la existencia de agregacion espacial y la
correspondiente generacionaasters

Tomando como referencia el indice del Vecino maiAro (NNI), este algoritmo compara la distancia
entre dos puntos mas cercanos y la media alea®rita distancia observada es igual a la distadeia
distribucion aleatoria, el indice resultara igual,aes decir, los puntos de datos no mostrararosigie
agrupamiento; si el resultado ofrece que la diséaoloservada es menor que la distancia esperadzglel
indice es menor que 1 e indicara la evidencia esiteal espacial de agrupacion.

La figura 1 muestra el resultado del indice NNIlaplas llamadas por mendicidad durante el afio 2813,
el que se puede observar un valor de 0,26 en NNudéopermite predecir la existenciaaestersen la zona
sometida a estudio. La misma ha sido elaboradaado el programa informatico “CrimeStat”.
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Fig. 1.Reportindice del Vecino mas proximo (NNI).Fuente: Eladmén propia

El estudio de este indice de agregacién espacilicanel inconveniente de que Unicamente sirve para
determinar la existencia de agregacion espaciad, pe permite la visualizacién de la variable "meitthd"

en un formato SIG, por ello se debe apoyar en dtidisadores, como se vera a continuacién en losogu
siguientes, y observar el comportamiento en cada de ellos.
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Estudio descriptivo de "Hot Spots".
Andlisis de "Hot Spots" mediante el algoritmo "Keml Density Estimation" (KDE).

La clasificacion analitica mediant&érnel Density Estimatidn resulta el método mas adecuado para
visualizar incidencias - llamas telefénicas por dieidad en este caso - como una superficie contiasaina
herramienta de interpolacion espacial empleada geamarar los valores de la incidencia de los lugareun
area mas grande, dando valores a cada lugar espatie, siendo un procedimiento estadistico difereie
todos los modelos que se van a analizar ya que wmaasuperficieraster continua de la densidad de
incidencias basada en ubicaciones de situaciodesdnales.

El pardmetro critico que determina la calidad ddlliais KDE es en ancho de banda de busqueda de la
funcion tridimensional, siendo la mejor técnicagpestablecer un radio adecuado, consistente enianibs
resultados de otras técnicas (Figuras 2 y 3). Adeerd funcion de los parametros determinadefl (size
12.925 ybandwitch163) los mapas pueden ofrecer representacionéatalisque produzcan impresiones
diferentes en quienes lo visualicen, a pesar ddeamfws mismos datos, por lo que habra que seleacios
parametros cuidadosamente, para reflejar la reatidamejor modo posible.

SDIK Kernel Density Estimation
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Fig. 2. Deteccion detHfot Spots”"de mendicidad mediante analisis KDE. Fuente: E&dion propia.
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SDIK Kernel Density Mapping
s Nearest Neighbor Hieerarchical
S o -

El mapa de densidad muestra las concentraciondimdadas en relacion con mendicidad, pudiendo
identificar dos hot spot$ destacables en la zona analizada (A) - zona ciestan flecha en figura 2 -. Las
figuras 2 y 3 han sido elaboradas con el prograrficarnatico “Geoda”.

Andlisis de la percepcion de inseguridad medianteéhsis de Pautas Espaciales (APE).

Para la elaboracién del Estimador APE (AgrupaciénPdutas Espaciales) se ha seguido la linea de
trabajo de Spencer Chainey, Lisa Tompson y Selnalstidig, en la que se desarrollan la elaboracionirte
metodologia para predecir los niveles de crimimaljdproponiendo un indice de prediccion basadmen |
"hot spot$ algoritmo KDE. En el presente estudio, el casbedémador APE se integra en la metodologia
SDIK de la Policia Local de Castelldn, formulad® siguiente modo (Férmula 1):

— (Nl n
X (ﬁ)wa == D i=1 Tili [a} (h]

d *— T L

(5)x100 D im1 Wi il @
Indicador APE. Media Ponderada. Densidad poblacion.

APE=
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n: incidentes cluster.
* a: area cluster Kmz.
d: densidad poblacion cluster (Hab/Km3),
h: habitantes poblacién cluster.
N: incidentes zona estudio.
* A: area Zona estudio Kmz2,
D: densidad Zona estudio. (Hab/Km3),
H: habitantes Zona studio.

El denominado “Modelo SDIK” que se viene implemexi@a en la Policia Local de Castellon se
fundamenta, principalmente, en la utilizacién deatsgias y metodologias policiales basadas evideecia
cientifica, es decir, en pruebas objetivas que panntomar decisiones en virtud de parametros ¢éeni
cientificos.

El acrénimo SDIK se traduce en un modelo de gegditial basado en cuatro pilares fundamentates: |
ciencia como elemento globalseience—; la necesidad de conocer y gestionar los datmsdencias que se
generan en el entorno en el que opera la Poli¢ieomo de los resultados derivados de la implescant de
las estrategias policiales, todo ello con el obgetle tomar las decisiones mas eficientes y resgahlates—;
el uso de modelos de inteligencia policial comordmarenta basica de gestion y toma de decisiones —
intelligence-y, por ultimo, la gestion del conocimiento aptio a la seguridad publica.

La adopcién del modelo SDIK por parte de la Politizcal de Castellon es el resultado de un
planteamiento estratégico entorno a la gestidénadeselguridad en la ciudad, surgido tras la toma en
consideracion de diversos condicionantes que hadivawoe un cambio en la direccion de la estrategidad
Policia. El primero de los condicionantes es laesetad de fundamentar la gestién de la organizagidn
evidencias, dado que dejar que sea la “intuiciditipd, las quejas vecinales o la constataciérnad®isible”
la que determine las prioridades en materia dergkeglies totalmente inoperante. Hay gran cantidad d

problemas de interés policial que no se ven niy@n,0pero que necesitan una respuesta por parna de
Policia.

Junto con la necesidad de la investigacion polictad bases cientificas, es indudable que la seyrid
como servicio publico, no es ajena a la realidashémica actual. Esta realidad es evidente quedjmit
cuando no reduce drasticamente, los recursos ddetna seguridad publica, por lo que las orgarmipasi
prestadoras de servicios de seguridad frente acsitoes de aumento de la inseguridad o de las diEvate
la ciudadania deben tomar medidas destinadas @ipgti recursos, es decir, adoptar estrategias mas
eficientes y rentables fundamentando sus decisiemesiterios técnico-cientificos.

Del mismo modo, el modelo SDIK parte de una prentidasica que acompafia a toda estrategia a
implementar en el marco de la seguridad publicallda necesidad de la proximidad de las orgarzres
policiales a los destinatarios de sus servicioglegsr, proximidad y conocimiento preciso del tenid y de
la ciudadania. Sin ése conocimiento preciso va engg dificil poder abordar dos factores clave gperten
garantias a las metodologias aplicadas. Por undadam a desconocer las necesidades y demandas de |
destinatarios finales de las politicas publicaselguridad y, por otro, no se va a conocer con ixda!
entorno fisico en el que implementar resefiadatqaai
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En el marco de este modelo el indicador APE seeptascomo una herramienta de trabajo mas destinada,
en este caso, a ir “un paso mas alla” en el corientm del entorno social de la ciudad dad que germi
conocer la percepcién que los ciudadanos tienesu daudad en un tema tan complejo como es la sksglri

El indicador APE ha sido ideado para determindnaice de incidencias relacionadas con percepaion d
inseguridad - en este caso con hechos relacior@mok mendicidad - en un marco territorial detaado,
con el objetivo de poder comparar la relacion aedencias en los micro espaciadugterd con el marco
territorial o zona de control tomado como referanci

En el presente trabajo la zona de control de obs&m se aprecia en la figura 4, realizada con los
programas GvSig y CrimeStat. Para realizar el sisaAPE declustersse utiliza el algoritmd\earest
Neighbor Hierchical Clusteringen funcién del tipo algoritmo elegido, el patrdmservado sera distinto y las
teorias aplicables para su interpretacion y positiervencion variaran, pero siempre va a ofreegros
valores en relacion con la zona de control a teenacuenta para determinar la percepcion de insglien
un micro espacio concreto; en el caso del estudida obteniendo un total de nueslestes para la
aplicacion del estimador APE.

T uTEL,

Fig.4. Procedimiento seguido para el célculo de=clzacion APE (distribuciédlustery. Fuente: Elaboracion propia.
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El analisis de los datos vinculados a las variateleiglas en cuenta va a permitir un conocimienéeipo -
micro andlisis - de loslusters asi como de las incidencias y las demandas giamraermitiendo realizar
una regresion lineal multiple con la variable defiente "incidencias de mendicidad”.

Las variables independientes relacionadas con edepte estudio han sido poblacion, sexo, nivel de
estudios, nacionalidad y valor catastral de laewdas (figura 5 elaborada con programa WEKA).
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Fig. 6. Procedimiento seguido para el célculo delaacion APE (resultado APE). Fuente: Elaborapiopia.
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Fig. 7. Procedimiento seguido para el célculo declaacion APE (zona de control y clusters APE)enfter Elaboracion propia.

Finalmente la ecuacién APE, permite observarclastersque se encuentran por encima de la media del
indicador mas la desviacion estandar (X+S)=01Addal resultado que en@ustern® 1y 6 se encuentran
unos valores de 0,19 y 0,15 respectivamente, d® muoe la informacion socio-demogréfica asociadsstas
sectores y las funciones analiticas de los resptessale la organizacion policial permiten deteamilas
areas que priorizar para asignar recursos poliidiguras 6 y 7). Las figuras 6 y 7 han sido etadas con
los programas GvSIG y CrimeStat,

Estudio predictivo de los Hot spots.

El principio basico de los estudios predictivosobtener una idea 6ptima de las tendencias natulales
problema, sus ciclos y sus variaciones antes deeaelopten decisiones poco precisas usando tég@oca
contrastadas. Este tipo de andlisis permite esmbleiertas pautas de comportamiento futuro. Tambié
proporciona una base para analizar los marcosetepti una vez la respuesta a los problemas ha sido
implementada. En consecuencia, los cambios ertetagncias, ciclos, o incluso las fluctuacionesatalgas
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denotan que las medidas han tenido efecto. Miesrasontemplen rangos temporales mas amplios gntes
después de la implementacion, mayor confianza pedexse en esas conclusiones (Figura 8).

SDIK Andalisis de los ritmos temporales
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Fig. 8. Andlisis de los ritmos temporales incidesgor mendicidad 2012,2013 y primer trimestre 26l4énte: Elaboracion propia.

Como se desprende la figura 8, durante los afio® 02013 Gnicamente se observan dos patrones
enfocados vinculados a llamadas telefonicas solemeditidad en los meses de enero a marzo. Durante el
resto de meses, asi como durante el primer trimest2014, no se observa una tendencia o patréncan
relacién con las llamadas telefénicas recibidasc@rsecuencia, este conocimiento es Util tanto padecir
futuros patrones o escenarios como para fundamémttoma de decisiones operativas destinadas a dar
respuesta al problema analizado. Las herramieota® ¢os relojes aoristicos complementan la infoiGrac
para la toma de decisiones (Figura 9). La figuha 8ido elaborada con el programa ATAC Baire Saftwa
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Fig. 9. Reloj aoristico. Fuente: Elaboracién propia
Analisis predictivo mediante Regresion Geograficarfdlerada (GWR).

La regresién geograficamente ponderada (GWR) baisabizar la no estacionalidad de los datos. Asi est
técnica hace posible explorar si la asociacioneeltamadas de mendicidad y sus variables explasatas
constante en toda la ciudad o si es posible ideatif/ariaciones por distritos y secciones cens&sto es
posible porque una regresién geograficamente paddepermite la estimacién de parametros locales y n
sélo globales.

La GWR considera asi explicitamente la componespgaa@al de los datos, incorporando en su ecuation e
valor de las coordenadas geograficas de las olrsenes, esta es la formula matematica que se apliaa
variables explicativas para prever mejor la vagat#pendiente que intenta modelar (Férmula 2).

Y =Bo+BiXi+ BXy + e BoXp + £

Explanatory Random Error
Variables Term/Residuals

'MENDICIDAD ~Po * Biy 168 ]+ B, (superricie ) + Ba | POBLAGIGN ) + Residual Error
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Aunque la GWR es una técnica reciente, ha sideagdi en campos de investigacién muy distintos, sin
embargo apenas ha sido incorporada a los modelpediEcion directa en temas de seguridad.

El objetivo principal es demostrar las ventajasodemodelos de regresion geograficamente pondenada
la prediccion de llamadas en la sala de comuninaside las organizaciones policiales.

La incorporacion de técnicas de estadistica edpagidos modelos de prediccion directa supone slara
ventajas sobre el empleo de métodos estadistmdisitnales:

1. Permite modelar algun fenédmeno para entenderl@rmeposiblemente utilizar ese conocimiento para
llevar a cabo una politica de seguridad o tomaetésibnes adecuadas.

2. Permite modelar algun fenémeno para prever vakemestros lugares u otros tiempos, creando un modelo
de prediccion consistente y preciso.

3. Permite la exploracién de hipétesis plausibles.

Para determinar el proceso a seguir, se debe eacaomt conjunto de variables explicativas que pemi
responder a la pregunta o al fenémeno complejdrqaetamos modelar ¢ Donde perciben los ciudadahos
problema de la mendicidad? Para dar respuesta aregfunta se ha seguido el siguiente proceso:

1. Eleccion de la variable que permita entender, goied modelar (variable dependiente). En el caso d
estudio son las llamadas telefénicas recibidadaesala de comunicaciones de la Policia Local de
Castellon.

2. Decidir qué factores pueden ayudar a explicaaléable dependiente (variables explicativas), dimpde
las fuentes de informacion que dispone el Ayuntatbiede Castellén. Se generaron inicialmente 6
variables como posibles predictores del fendmen® igtentamos modelar (indice de vejez, indice de
juventud, valor catastral vivienda, superficie ds bectores administrativos — distritos - , nimgdeo
habitantes e indice de grandes superficies conhesgiaSe aplicaron correctores para comprobar la
presencia o no de autocorrelacion espacial en migbdciones, a la vez, se realizo una matriz de
correlaciones bivariadas entre las variables idaelsien el modelo, con el fin de identificar posible
problemas de multicolinelaidad en los modelos dges6n. A partir de los seis predictores se raadia
multiples modelos, hasta seleccionar con el de mpgder explicativo y que incorpora tres de las sei
variables independientes, pero relevantes ennéinfeno de la mendicidad (superficie de los sectores
administrativos, poblacion e indice de grandesrigpEs comerciales). En esta fase de la invesitbgase
debe identificar todas las variables explicativae gueden ser importantes, esta etapa bien ddadarol
aumentara enormemente las posibilidades de encaomttzuen modelo.

3. La desagregacion del coeficiente de determinaB®global en coeficientes locales y el analisissde
distribucion geografica permiten reconocer déndeMariables independientes tienen un mayor o peor
poder explicativo. R2 y R2 ajustado son estadistigee derivan de la ecuacion de regresion pardifican
el rendimiento del modelo, sus valores posiblefawnade 0,0 a 1,0, aunque R2 comienza a ser impersan
sobrepasa el valor 0,70, no existe un acuerdo krstidistintos autores para interpretar el codfige
El ajuste del modelo global (OLS) ofrece unos RR%ajustado de 0,35 y 0,32 respectivamente, sin
embargo los R2 y R2 ajustado obtenidos usando G#viRle 0,65 y 0,56, respectivamente, lo cual supone
una mejora muy importante con respecto al model®.CEn relacién al coeficiente obtenido de R2
ajustado 0,56 indica que el modelo planteado expdiproximadamente el 56% de la variacion en la
variable dependiente (Figura 10 y 11). Las figudha sido elaborada con el programa Software GWR4.
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Global regression result
EEEEEE R EEE R EE R EE RS R EEEEEEEEE R L
< Diagnostic information >
Residual sum of squares: 7217.246903
Number of parameters: 4
(Note: this num does not include an error variang

S o AR oK O KK O K R O KR R R K O R K R O K RO K RO kR
GWR (Geographically weighted regression) result

Diagnostic information
Residual sum of squares: 3877.466231
Effective number of parameters (model: trace(S)):
Effective number of parameters (variance: trace(S's)):
Degree of freedom (model: n - trace(S)):

ML based global sigma estimate: 8.58168 Degree of freedom (residual: n - 2trace(S) + trace(S'S)):
Unbiased global sigma estimate: 8.76237 ML based sigma estimate: 6.290150
-2 log-likelihood: 699,439566 Unbiased sigma estimate: 6.999467
Classic AIC: 709.439566 -2 log-likelihoed: 638.552984
AlCc: 710.091740 Classic AIC: 670.357914
BIC/MDL: 722.364404 AlCc: 676.986744
cv: 127.887264 BIC/MDL: 711.465270
§ . : o cv: 67.149422

R square: ,0.350380 R square: 0.650992
Adjusted R square: 0.322440 Adjusted R square:

Fig. 10. Resultado modelo OLS/GWR. Fuente: Elabérggropia.

Las figuras 11, 12 y 13 han sido elaboradas cpnogirama GvSIG.

[.
GWR Modelo:
Distribucion espacial StdResid GWR Modelo:
Distribucion espacial

)
s @)

R2? |ocales.

Fig. 11. Distribucion espacial StdResid/R. Fuektaboracion propia.

En la figura 12 se observa un mapa de residualenatelo, los sectores administrativos en colorador
indican que los valores reales (variable depengljesin mas grandes de los que el modelo predijadapto

son estos sectores los que se deben tener en pagataxplorar nuestro modelo.
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En la figura 13 se observa la georeferenciacioflaieadas en los meses de enero y febrero de 2014
relacionadas con mendicidad, comprobando que axigteelaciéon muy cercana al del modelo de pretficci
GWR. El modelo presentado no es un modelo cerrads yor ello que se siguen buscando variables
explicativas que capturen efectivamente la estractapacial de la variable dependiente.
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Fig. 13. Georeferenciacion llamadas telefénicashpemdicidad (meses enero — febrero 2014). FueteboEacion propia.
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3. Datos.

Para el estudio se han utilizado las llamadas Geieds vinculadas a incidencias relacionadas con
mendicidad producidas el afio 2013, llamas recib@tasa sala de comunicaciones de la Policia Loeal d
Castellén, codificando un total de 684 llamadas ¢ansiguiente informacion: registro, fecha, hora,
coordenada "X", coordenada" Y".

4. Herramientas.
Para el desarrollo del presente estudio se hapamilo las siguientes herramientas de software:libr

*  http://www.gvsig.org/web/ (Asociacion GvSIG).

e http://www.icpsr.umich.edu/CrimeStat/ (Softwarer@eiStat).

* http://www.cs.waikato.ac.nz/ml/weka/ (Software Weka

«  http://www.st-andrews.ac.uk/geoinformatics/gwr/gsaftware/ (Software GWR4).

e http://[geodacenter.asu.edu/software/downloadsttyw.standrews.ac.uk/geoinformatics/gwr/gwr-
software/ (Software Geoda).

5. Resultados.

De los datos obtenidos a partir de las investigmsaealizadas, se desprende que del andlisisapalic
través de la utilizacion deHbt Spots en un entorno geografico, se abren dos vias destigacion. La
primera se fundamenta en una posibilidad de megorda capacidad de tratar la informacion y generar
conocimiento desde una perspectiva descriptivacespemporal. El uso de herramientas GIS en laidyest
policial ha permitido reflejar los hechos de ingepblicial en mapas conductuales y cognitivos cgrenfien
un conocimiento preciso de la realidad. Del mismodoy estos mapas facilitan la toma de decisiones
estratégicas en el seno de la organizacion, mejorém gestion de recursos asi como la eficiencidage
decisiones adoptadas. Los andlisis KDE y APE, asiocla sinergia generada entre los dos flujos de
informacion que de ambos se deriva, ha permitido maejor comprensién del fenémeno de la mendicidad y
de la percepcién que de la misma tienen la ciudad#m Castellon, lo que ha permitido tanto tomadidees
orientadas a dar solucion al problema asi comoedmuesta a las demandas concretas de la ciudadania

En cuanto a la segunda linea de investigacion, edacion al andlisis de la Regresion Geografica
Ponderada, la informacién obtenida supone claragajgs sobre el empleo de métodos estadisticos
tradicionales, ya que permite profundizar en elisisdocal disponiendo de una ecuacion de regnepéra
cada observacién ajustada localmente permitiend@earxconclusiones mas realistas basadas en analisi
especificos. Esta capacidad predictiva permite bkestar pautas de comportamiento futuro de gran
importancia en la investigacidn policial permitienahalizar la informacién desde una perspectivhajldel
problema a un andlisis local, obteniendo un mayadag de detalle y precision, facilitando la elalbdra de
una amplia variedad de mapas con los resultadasrados. No obstantes, no se puede hablar de dssilta
finales concluyentes debido a que tal y como sindliaado en la pagina 12, el modelo no es ceryage
debe seguir buscando mas variables explicativasagmeenten la informacion relacionada con el problem
social emergente de la mendicidad. Estas varialgleen de proceder de un equipo multidisciplinawv{ses
sociales, crimin6logos, médicos, ONG’s, etc.,) gyade a entender mejor el problema desde multiples
puntos de vista.
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6. Discusion y Conclusiones.

El uso de software libre en el &mbito de la ingzstion policial que permite trabajar en entornds $l
Data Mining permite acercar los modelos planteados a cualquiganizacion policial que pretenda
desarrollar la implementacion de los modelos Skitglados en el presente estudio, presentandosewwmo
oportunidad de mejorar en la investigacion polipata todo tipo de organizaciones prestadoras rdeiss
de seguridad.

Igualmente uno de los factores clave en el presestedio ha sido el proceso automatico de
geocaodificacién de los datos relacionados conldasddas telefénicas relacionadas con mendicidash da
este andlisis. Esta automatizacion, en contraidoséela introduccion manual de la informaciénpsesenta
como una clara ventaja que ha permitido analizapancentaje muy alto de llamadas que garantizalman u
andlisis exhaustivo de la informacion.

Del mismo modo, es importante destacar que la pceséele estructuras de oportunidad en el centida de
ciudad — grandes superficies comerciales — demofadbabilidad de que el ejercicio de la mendicidad
desplaza a zonas especificas para la realizaciéntdectividad.

Otra conclusién relevante obtenida a partir denastigacion es que los métodos utilizados paraetaod
datos agregados — distritos y sectores administisati pueden llevar hacia l&alacia ecol6gicg, es decir, de
tratar de inferir los comportamientos de los ciwdaxs a partir de las caracteristicas socio-demoggatiel
area en la que viven. Por ello, es necesario pmsar nivel de analisis minimo, utilizando las capas
edificios 0 manzanas de la planimetria de la ciudapgesar de estas limitaciones la metodologi@&zatia ha
servido de gran utilidad para analizar el compoigato de la mendicidad en la ciudad de Castellén.
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