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Kivonat Napjainkban a ko6zosségi média jelentds népszertiségre tett
szert, szinte barmilyen témakorben nagy mennyiségd szoveg érhet§ el.
Ennek készonhetSen nagy figyelmet kaptak a kiilonb6z6 véleménydetek-
cios modszerek, melyek feladata szovegek osztéilyozasa azok tartalméanak
polaritasa alapjan. A feladat megoldasa soréan segitséget nyudjtanak az
an. polaritaslexikonok, melyek az egyes szavak polaritédsira nézve hor-
doznak informaciokat. Munkankban bemutatunk kiilonb6z8 modszere-
ket lexikonok elallitasara, valamint azok kiegészitésére és adaptéalasara
méas doménekre. Vizsgalatainkat kifejezetten szamitastechnikai eszk6zok-
kel kapcsolatos véleményeken és altalanos hirekbdl szarmazé szévegeken
végeztiik el, melyekbdl kideriil, hogy az osztilyozas pontossagara nézve
a megfelels lexikon kivalasztédsa meghatarozo.
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1. Bevezetd

A kozosségi média elterjedésével az embereknek lehetdségiik nyilt kiilonbozo
tartalmak megosztasara mas internetfelhasznalokkal. Ennek készonhetGen nagy
mennyiségben érhetéek el olyan elektronikus tartalmak, melyekben az egyes fel-
hasznalok véleményeiket fejezik ki bizonyos termékekrsl, ismert személyiségekrsl
vagy cégekr6l. Az utobbi években nagy figyelmet kaptak a kiillonb6z6 automati-
kus véleménydetekcios modszerek [1,2], melyeknek feladata dokumentumok po-
laritasanak meghatarozasa.

A feladatra tekinthetiink gy, mint egy osztalyozasi probléma, mely soran
egy dokumentumot pozitiv vagy negativ osztalyba kell sorolni. Nagy mennyiségt
jelolt adat esetén egy jol bevalt modszer a szovegekben elGfordulo szavak, esetleg
szoparosok alapjan torténd felligyelt gépi tanulés alapa osztalyozas. Ilyenkor az
egyes szavak polaritasat a tanité adat segitségével hatarozzuk meg. A modszer
azonban nem kell6en pontos abban az esetben, ha kevés szamu tanité adat all
rendelkezésiinkre, mivel az egyes szavak polaritasanak megbecslése pontatlan
lehet. Masik probléma, hogy sok sz6 nem fordul el6 a tanit6 szévegekben, igy azok
polaritasarol nem tudunk mondani semmit. Az Gn. polaritaslexikonok nytjtanak
segitséget ilyen esetekben, melyek az egyes szavak polaritasat elére adott modon
tartalmazzék, igy a tanitas sordn nem latott szavak polaritasat tekintve is vannak
informécioink. Angol nyelvre szamos &ltaldnos célu lexikon érhets el, magyar
nyelv esetén azonban nem ilyen kedvezs a helyzet.



Szeged, 2015. januar 15-16. 211

Egyik kézenfekvs lehetGség a mar 1étezd, idegen nyelvi lexikonok leforditasa.
A modszernek azonban tobb hatranya is van. Egyrészt a folyamat idGigényes
és koltséges. A tobbjelentési szavak kiilonb6zd jelentései mas-més polaritassal
rendelkezhetnek az egyes doménekben, ezért sziikség van doménspecifikus lexi-
konokra, melyek a kérdéses szovegek esetén jol hasznalhatdak. Az idegennyelvii
lexikonok leforditasanak masik nehézsége az, hogy az elérhets lexikonok altaldnos
céliak. Munkdnkban megmutatjuk, hogy az ilyen altalanos céla lexikonok nem
teljesitenek jol specidlis doménekben. Olyan moédszereket dolgoztunk ki, melyek
lehet@séget nyijtanak doménspecifikus lexikonok létrehozaséara. A javasolt mod-
szerek egy része kicsi, kézzel Osszeéllitott lexikon kiegészitésére alkalmas, ahol a
kulcs hasonlé jelentéssel bir6 szavak automatikus gytjtése. Ezen feliil adott do-
ménbdl szarmazo szoveges adatok segitségével tejesen 1j lexikont hoztunk létre
automatikus modszerrel.

Vizsgalatainkat szamitastechnikai eszkozokkel kapcsolatos véleményeken és
altalanos hirekbdl [3]| szarmazo szovegeken is elvégeztiik. Az eredményekbol ki-
deriil, hogy az osztalyozas pontossaga nagyban fiigg attol, hogy a felhasznalt le-
xikon mely doménbdl szarmazik. Az altalanos lexikonokkal ellentétben, a domén-
specifikusak hasznalata szignifikdns hibacsokkenést eredményez.

2. Polaritaslexikon

Nagy jelolt adathalmaz esetén lehetGség van az egyes szavak polaritasanak meg-
hatarozasara gépi tanulasi modszerek segitségével. Ezt a tudast felhasznélva
korabban még nem latott szovegek esetén eldonthets azok véleménytartalma.
Abban az esetben azonban, ha a jelolt adatok szama Kkicsi, ezek a modszerek
pontatlanabbé valnak. Ilyenkor érdemes hasznalni polaritaslexikonokat, melyek
tartalmazzak a polaritassal rendelkez6 szavakat. Ez az eltudés felhasznalhato
az osztalyozés soran példaul arra, hogy megtudjuk, hany darab pozitiv, illetve
negativ sz6 szerepel az adott dokumentumban.

Figyelembe kell azonban venni azt a tényt, hogy az egyes szoveghalmazok
kiilonb6z6 doménekbdl szarmazhatnak. Bizonyos szavak doménenként eltéré po-
laritassal rendelkeznek. Tekintsiik a kévetkezd példakat:

— A mixer hasznalata egyszerii és halk miikodés kozben.
— Ennyi pénzért nekem til halk, nagyobb hangerére szamitottam.

Az els6 mondat konyhai eszkézokkel kapcsolatos és a halk szd pozitiv tolteti.
Ezzel szemben, a méasodik mondat egy hangszor6 értékelése, mely soran a szd
méar negativ polaritast. Fontos tehat, hogy a véleménydetekcios feladat elvégzé-
séhez a megfelel6 doménbdl szarmazo lexikont hasznaljuk. Mivel legtébb esetben
nem all rendelkezésre a megfelel lexikon és azok manualis elGallitasa koltséges,
statisztikai modszerekkel tjakat kell létrehozni vagy meglévieket kell adaptalni.
A kovetkezdkben bemutatéasra keriilnek kiilonb6zd megoldéasok lexikon létre-
hozasara, illetve kiegészitésére, valamint ezek problémaira is ravilagitunk.
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2.1. Idegen nyelvii lexikon leforditasa

Sajnos magyar nyelvre nem all rendelkezésre szabadon elérhet (referencia) po-
laritaslexikon. Angol nyelvben azonban t6bb altalanos céla is megtalalhato [4,5].
Igy egy értelemszerd megoldas egy meglevé lexikon leforditasa. Ehhez egy mar
angol nyelven miikods véleménydetekcios rendszerben hasznalt lexikont vettiink
alapul, mely 3322 szo6t tartalmaz. A lexikonban az egyes szavak a [—5, 5] interval-
lumon vett értékkel vannak jellemezve polaritasuktol fiiggéen. Az angol szavak
forditasat kézzel végeztiik és az adott sz6 Gsszes magyar megfelel§jét felvettiik a
forditott lexikonba.

A modszernek azonban t6bb hatranya is van. Elészor is a forditas koltséges
és idGigényes, f6ként abban az esetben, ha a leforditand6 lexikon mérete nagy.
Tobbjelentést szavak esetében sokszor nem egyértelmt, hogy melyik jelentés
hasznalando. Példaul a terrific sz6 (nagyszerd, szornyd ) két ellentétes polaritasa
jelentéssel rendelkezik. Az eredeti lexikonban 1év6 érték segitségével kivalaszthato
a megfeleld jelentés. A cool sz6 (hidvds, mend) esetében azonban mar nehezebb
a dontés, mivel mindkettd jelentés lehet pozitiv toltet. Masik probléma, hogy
az elérhetd idegen nyelvi lexikonok altalanos céluak, melyek a kivant doménben
nem megfelelGen hasznalhatoak a mar ismertetett okok miatt. Igy forditas soran
figyelembe kell venni ezt a tényt is, bizonyos esetekben sziikség van az eredeti
polaritasi értékek megvaltoztatasara.

2.2. Polaritaslexikon bootstrapping moédszerrel

A fent emlitett problémak megoldasara tobb automatikus modszert dolgoztunk
ki. Az elsé lexikonok létrehozaséara alkalmas jelolt szoveghalmaz segitségével. Egy
adott w sz6 polaritasa a kovetkez6 modon szamithaté [6]:

pol(w) = PM1I(w, pozitiv) — PM1(w, negativ) (1)

ahol PM 1 a paronkénti kolcsonos informaciot jelenti az adott polaritasra nézve.
Szamitasa a kovetkezd képlettel adhaté meg:

freq(w,p) x N
freq(w) = freq(p)

ahol p € {pozitiv, negativ} a kérdéses polaritas, freq(w,p) megadja a w sz6 p
polaritast szovegekben valo eléfordulasainak szamat, freq(w) és freq(p) a w
sz0 Osszes el6fordulasainak szama, illetve a p polaritasa szovegek szama a kor-
puszban, N pedig a kiilonbo6z6 szo6alakok szama. Ezzel a modszerrel a korpuszban
el6fordulo Gsszes szoalakra kapunk egy polaritasi értéket, mely a szavak adott do-
ménen beliili megfelels polaritasat fogjak tiikrozni. Az értékeket tgy skalaztuk,
hogy azok a [—5,5] intervallumba essenek. A tovabbiakban ezzel a modszerrel
elsallitott lexikonokra a pmi névvel fogunk hivatkozni.

Sziikség van azonban a kérdéses doménbdl vagy egy ahhoz hasonloboél szar-
mazo jelolt adathalmazra, melyen a statisztikai szamitasok elvégezhetéek. Abban
az esetben, ha csak jeloletlen adathalmaz all rendelkezésre, egy pontatlanabb

PMI(w,p) = loga (2)
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modszerrel osztalyozhatjuk azt, majd ezen az automatikusan jelolt adathalma-
zon szamithatunk polaritaslexikont. Munkank soran végrehajtottunk egy ilyen
kisérletet is, melynek eredményeit a 4. fejezetben részleteziink.

2.3. Lexikon kiterjesztése

A kovetkezdkben olyan modszereket mutatunk be, melyek kis szami széval ren-
delkez6 lexikonokbol kiindulva, bizonyos Osszefiiggéseket felhasznalva egy kiter-
jesztett lexikont adnak eredményiil. A modszerek alapja, hogy az egyes elemek-
hez hasonléan viselked§ szavakat gydjtink. Ily moédon egyrészt a lexikonban levé
szavak szamat tudjuk noévelni, masrészt pedig lehetGség van a lexikon domén
adaptalasara.

A modszerek bemenetként egy kiindulasi lexikont kapnak. Mivel ilyen domén-
specifikus lexikon nem létezik, ezért ennek elgallitasara egy félautomata modszert
alkottunk meg. Els6 1épésként egy szoelGfordulés alaptt maximum entrépia osz-
talyozot tanitottunk a széveges adathalmazon. A tanult modellbdl lehetség van
kinyerni, hogy az egyes szavak mennyire jellemz6ek a pozitiv, illetve negativ
polaritasu szovegekre. Ezt felhasznalva kézzel kigytjtottiik a legjellemzEbbeket
(kb. 20 darab sz6 polaritasonként mar elegendd). Az igy gytjtott szavakat hasz-
naltuk kiindulasi (seed) lexikonként (5, illetve -5 értékekkel), mely ily modon a
kérdéses doménre jellemz6 szavakat tartalmazza.

WordNet. A wordnet egy olyan lexikai adatbazis, mely a szavakat szinonima-
halmazokba sorolja, valamint ezek kapcsolatait is tartalmazza. Els6 modszeriink
a magyar wordnetben [7] talalhato informaciok alapjan egésziti ki a megadott
lexikont. Feltételezhetjiik, hogy a kiindulasi lexikonban talalhato egyes szavak és
azok szinoniméinak polaritdsa megegyezik. Igy a kiterjesztett lexikonba, felvettiik
ezeket a szinonimakat a megfelel§ polaritasi értékekkel. Elgfordulhat azonban,
hogy egy sz6 t6bb szinonimahalmazba is tartozhat, igy az tobbszor is belekeriil
a kiterjesztett lexikonba, akar kiilonb6z6 polaritasi értékekkel. Ezt ugy kezeltiik,
hogy az adott sz6 polaritasi értékeinek atlagat szamitottuk ki. A szinonimékon
feliil felhasznaltuk azt az informaciot is, hogy mely szinonimahalmazok jelentése
hasonld vagy ellentétes. Felvettiik a kiterjesztett lexikonba az Gsszes olyan szot,
amely egy adott, a kiindulasi lexikonban levd sz6 szinonimahalmazahoz hasonlé
(similar_to, hyponym!) vagy ellentétes (near antonym) jelentéssel biré halmaz
eleme, mégpedig a hasonl6 jelentéssel bird szavakat az eredeti polaritasi értékkel,
mig az ellentétes jelentéssel birdakat negalt értékkel. A modszer iterativan futtat-
hato6, azaz az egyik lépésben eredménye a kovetkezs bemeneteleként hasznalhato,
igy tovabb bévitve a lexikont. Figyelembe kell azonban venni azt a tényt, hogy
az egyes kiterjesztési lépések sordn egyes szavak rossz polaritassal is bekertilhet-
nek. Példa erre a szamitastechnikai doménben pozitiv szénak szamité csendes
alapjan bekeriil§ elzdrkczott sz6, melyet negativ polaritassal kellene felvenni. Mi-
vel a wordnet egy altalanos nyelvi eréforras, a benne el6forduléd szohasonlosagok

1 A hyponym kapcsolat nincs felvéve a wordnetben, a hypernym kapcsolat megfordi-
tasaval hatarozhatoé meg.
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nem doménspecifikusak. Példa erre a hangos és az erds szavak, melyek nem szi-
nonimék a wordnetben, de annak tekinthet6k hangszoérok véleményezése soran.
Emiatt a modszer egy méas doménbdl szarmazo6 kiindulasi lexikont nem képes
adaptalni. Abban az esetben azonban, ha a kiindulasi lexikon doménspecifikus,
a kiterjesztés soran az adott doménre jellemzd szavak és azok értékei alapjan fog
megtorténni.

Szavak klaszterezése. Hasonlo szavak nem csak wordnet segitségével hata-
rozhatoak meg, hanem szovegek statisztikai elemzésével is. A kévetkezd modsze-
riinkben az an. Brown klaszterezs eljarast alkalmaztuk [8], mely egy hierarchikus
klaszterezo eljaras. Az el6z6 modszerhez hasonloan, feltettiik, hogy az egy klasz-
terbe tartozo szavak polaritasa megegyez6. Ennél fogva a kiterjesztett lexikonba
felvettiink minden olyan szot, mely egy klaszterbe tartozik valamely a kiindulasi
lexikonba 1év6 szoval, annak megfelel§ polaritési értékkel. Ennél a mddszernél
is bekeriilhetnek szavak a lexikonba rossz polaritasi értékkel, abban az esetben,
ha egy klaszterbe keriilnek nem hasonléan viselked§ szavak. Ennek egyik oka,
ha tul kevés klasztert definidlunk, igy sok sz6 keriil egy csoportba. Ellentétben
a wordnettel, ennél a modszernél az egyes szavak hasonlosiga a domén jellemzsi
alapjan vannak meghatarozva. Igy a kiindulasi lexikont (legyen sz6 doménspe-
cifikusrol vagy nem doménspecifikusrol) kiterjesztés soran az adott doménhez
adaptaljuk.

3. Korpuszok

Ebben a fejezetben bemutatasra keriilnek a munkank soran felhasznalt szdve-
ges adatbézisok. Kisérleteinket altalanosabbnak mondhaté és doménspecifikus
szoveghalmazokon is elvégeztiik.

3.1. Altalanos szovegek

Kifejezetten véleménydetekcios feladatok elvégzésére létrehozott szoveges adat-
bézis az OpinHuBank [3], mely tartalma kiilonb6z6 magyar nyelvii hiroldalak,
blogok és forumok alapjan lett 6sszeéllitva. Minden egyes szévegpéldany legalabb
hét token hosszii mondat, melyet 6t annotator pozitiv, negativ vagy semleges
kategoriaba sorolt. Kisérleteinkhez csak a pozitiv és negativ véleménytartalmu
szovegekre volt sziikségiink, ezért kivilogattuk azokat, melyek legalabb harom
pozitiv vagy negativ jelolést kaptak. Az igy kapott opinhu adatbazis 882 pozitiv
és 1629 negativ mondatot tartalmazott. Az egyes mondatok esetében tovabbi
informéaci6 az, hogy azok véleménytartalma kire vonatkozik, ezt azonban mi nem
hasznaltuk fel.

3.2. Doménspecifikus szdvegek

Modszereinket doménspecifikus széveghalmazon is elvégeztiik. Ehhez létrehoz-
tunk egy adatbézist, melyek szamitastechnikéval kapcsolatosak. Ezt az aruke-
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resG? oldal tartalma alapjan allitottuk 6ssze. Az oldalon szamos termékrdl ta-
lalhatok értékelések, melyek koziil a szdmitdgép és miszaki cikk kategéridkba
esGeket toltottiik le. Az egyes vélemények irdsa soran a véleményezének meg kell
adni szovegesen az adott termék elényeit és hatranyait, melyeket rendre pozitiv
és negativ szovegeknek tekintettiink. Fzek a vélemények eltéré hosszusagaak,
tobb mondatbol, de akar par szobol is allhatnak. Tesztelésiinkhoz a letoltott
vélemények koziil kivalogattuk azokat, melyek egy mondatbol allnak, azaz leg-
alabb négy token hosszuak és megfelel6 mondatzaro jelet tartalmaznak. Az igy
0sszeéllo arukeresd adatbézis 3573 pozitiv és 3149 negativ mondatot tartalmaz.

4. FEredmények

Cikkiink {6 célja kiilonb6z6 lexikonok épitése és azok hasznalhatosdganak ossze-
hasonlitasa véleménydetekciés problémakon. Ehhez egy kétosztalyos osztalyozasi
feladatot definidltunk, mely soran a szévegeket pozitiv vagy negativ cimkével l4t-
tunk el. Az osztalyozast maximum entropia osztalyozo segitségével végeztiik el.
Az egyes tanitd és tesztpéldak esetében jellemzsként a benniik eléforduld sza-
vak szotoveit és a polaritasi lexikonok alapjan kinyert informéciokat hasznaltuk.
Egy lexikont annal jobbnak tekintiink egy adott szoveghalmazra nézve, minél
nagyobb pontosségot ériink el segitségével a mondatok polaritasalapi osztalyo-
zasa soran. A kévetkezSkben polaritasos szavaknak tekintjiik azokat a szavakat,
melyek szerepelnek az adott lexikonban és a hozzajuk tartozé érték abszolutér-
téke legalabb egy. Az adott polaritasos szo értékének elGjelétdl fiiggéen pozitiv,
illetve negativ a sz6. A lexikonok alapjan kinyerhetd jellemzdék a kovetkezok,
melyekre egy példa lathato az 1. tablazatban:

— szovegben szerepld polaritasos szavak (eredeti alakban)

— szovegben szerepld porzitiv, illetve negativ szavak értékeinek Osszege kiilon-
kiilon

— szévegben szerepld polaritasos szavak értékeinek Osszege

— polaritasos szavak polaritasabol és azokat megeldzs, illetve kovet§ szavak
szotoveibdl képzett parosok

1. tablazat. Példamondat és az abbdl kinyert jellemzdk. A mondatban szerepld
polaritasos sz6 a jobb, mely 5.0 értékkel szerepel a lexikonban.

Mondat: A laptop kijelz6jének jobb paraméterei vannak!
Szotovek: a, laptop, kijelzd, jo, paraméter, van, !
Polaritésos szavak: jobb

Gsszértékek: POZITIV=5.0, NEGATIV=0.0, POLARITASOS=5.0
szomszédsig: kijelz6_ POZITIV, POZITIV paraméter

2 yww.arukereso.hu
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2. tablazat. Seed lexikonok kiegészitése wordnet (wn) és klaszter alapi modsze-
rekkel. Az els6 tablazat az opinhu, a masodik pedig az arukeres adatbazisokon
mért pontossag, tizszeres keresztvalidacioval.

opinhu-seed 86.2 arukeress-seed 90.7
opinhu-seed-wn-1 86.4 arukeresd-seed-wn-1 90.8
opinhu-seed-wn-2 85.9 arukeresg-seed-wn-2 90.5
opinhu-seed-wn-3 86.3 arukeress-seed-wn-3 90.8
opinhu-seed-wn-4 86.0 arukeress-seed-wn-4 90.9
opinhu-seed-klaszter-15 86.7 arukeress-seed-klaszter-18 90.8
opinhu-seed-klaszter-15-t3| 86.8 arukeress-seed-klaszter-19-t3| 90.8

A 2. tablazatokban lathatoak a lexikonkiegészité modszerek eredményei az
opinhu és &arukeres§ adathalmazokra. Mindketts esetében az adott adatbazis
alapjan kinyert seed lexikont egészitettiik ki. Az egyes értékek a helyesen el-
talalt osztalycimkék szazalékos aranyat adjak meg tizszeres keresztvalidacioval
mérve. A tablazatokban a wn jelolés a wordnet alapu kiterjesztésre utal, az
uténa szerepls szam pedig az iteracio szamot jeloli. Az opinhu adatbéazis eseté-
ben legnagyobb hibacstkkenést az elsd iteracié eredményezte, mig az arukeresd
esetében a negyedik. Az 6t6dik iteraciotol kezd6dGen az eredmények folyamato-
san romlanak, ami annak kdszonhetd, hogy a lexikonok egyre zajosabba valnak.
A tablazatok utolso két soraban a klaszterezésen alapulo lexikonkiegészités ered-
ményei lathatok. Az egyes szamok a hierarchikus klaszterezés vagasi szintjét
adjék meg, mig a t3 jelolés megléte esetén a klaszterekbdl kisztrtiink minden
olyan szot, aminek el6fordulasa legfeljebb harom. Az opinhu adatbéazis esetén a
15 mélységben torténd, mig az arukeress esetében a 18 és 19 mélységben torténd
vagéas eredményezte a legnagyobb hibacstkkenést.

3. tablazat. Kiilonbozs lexikonok segitségével elért pontossig opinhu és drukeresd
adatbazisokon, tizszeres keresztvalidacioval.

opinhu|arukeresé
unigram 86.1 90.0
opinhu-seed-klaszter-15-t3| 86.8 90.1
arukeresd-seed-wn-4 86.2 90.9
forditott 88.4 90.2
opinhu-pmi 96.3 90.0
arukeresG-pmi 84.3 91.9
arukeres62-pmi - 91.0

A 3. tablazatban lathatok a kiegészités, forditas és bootstrapping eljarasok
segitségével létrehozott lexikonok eredményei. Referencia-rendszer az unigram,
mely esetében az osztalyozashoz nem hasznaltunk polaritéslexikont. Lathato,
hogy a lexikonkiegészitéssel szignifikans hibacsokkenés érhetd el, abban az eset-
ben, ha a megfelel6 doménbdl szarmazo lexikon keriilt alkalmazésra. Ellenkezd
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esetben is sikeriilt javulast elérni, viszont csak kis mértékben. Az angolrol ma-
gyarra forditott altaldnos lexikon hatasa lathato a tablazat forditott soraban.
Mivel az opinhu kiilonb6z6 tjsagcikkeket tartalmaz, melyek tartalma nem csak
egy adott doménnek kapcsolatosak, igy az altalanos céla lexikon nagy (2,3%) ja-
vulast eredményezett. Ezzel szemben az arukeress adathalmaz esetében a javulas
sokkal kisebb mértékd, még a 2. tablazatban lathato kis elemszamu drukeresd-
seed lexikon eredményeitdl is elmarad.

A 3. tablazat pmi végzédést soraiban lathatok az eredmények, melyek soran
a bootstrapping eljarassal 6sszeallitott lexikonokat hasznaltuk. Azokban az ese-
tekben, amikor a lexikont ugyanazon széveghalmaz segitségével allitottuk Ossze,
mint amelyiken késGbb az osztalyozast végeztiik, a kapott lexikon az adatokra
nézve legpontosabbnak tekinthetd, azaz egyfajta elméleti maximumot adnak
meg. Fontos, hogy ilyen lexikon csak tesztkornyezetben allithatd els. Kisérle-
tet tettiink azonos doménbdl szarmazoé jeloletlen adatok felhasznalasara. Ehhez
az arukeres6 oldalrol letoltott olyan szévegeket, melyek egy mondatnal révideb-
bek vagy hosszabbak, az egymondatos arukeres§ adatbézison tanult modellel
automatikusan cimkéztiik. Az igy kapott drukeresd2 alapjan egy tjabb lexikont
hoztunk létre, mely segitségével tovabb néveltiik a pontossidgot. Mivel az aru-
keres62 szoveghalmaz méretben nagyobb, mint az &rukeress, ezért a lexikonban
levé szavak polaritasa pontosabban lettek meghatarozva.

5. Osszefoglalas

Munkank soran szovegek osztalyozasat végeztiik el pozitiv és negativ osztalyokba
azok véleménytartalma alapjan. Az egyszerd szbdalapu osztalyozok pontossagat
polaritaslexikonok felhasznalasaval javitottuk. Célunk olyan modszerek kidol-
gozésa volt, melyek lehet&séget nyijtanak lexikonok automatikus létrehozaséara
és kiegészitésére (doménadaptalasara). Megmutattuk, hogy megfeleld mennyi-
ségt, a kérdéses doménbdl szarmazoé jelolt vagy akar jeloletlen adat segitségével
létre tudunk hozni lexikonokat automatikus modszerekkel vagy kis elemszamu
kiindulasi lexikont tudunk kiegésziteni szavak hasonlosaga alapjan. Utébbi mod-
szer esetén figyelembe kell venni azonban azt a tényt, hogy a kiegészités soran
zajossé valhat a lexikon, ezért egy tovabbi feladat lehet az irrelevans szavak
sziirése. Eredményeinkbdl kideriil, hogy fontos a megfelels6 doménbdl szarmazod
lexikon hasznalata. Altalanos szovegeken automatikus modszerekkel létrehozott
lexikonok segitségével javitottunk az eredményeken, a legnagyobb javulést azon-
ban a szintén altalanos célu forditott lexikonnal sikeriilt elérni. Ebbdél lathato,
hogy a legpontosabb eredményeket manuélisan Gsszeallitott lexikonok segitsé-
gével érhetjiik el. Ennek oka, hogy ezek a lexikonok egyrészt kevésbé zajosak,
maéasrészt olyan tobbletinforméciéval rendelkeznek, melyek a szévegek alapjan
statisztikai modszerekkel nem hatarozhatoak meg. A kézi Osszeéllitas azonban
hosszadalmas, koltséges és a kérdéses domén ismeretét igényli. Szamitastechni-
kaval kapcsolatos domén esetében az altalanos céli lexikon elenyészé javulast
hozott, mivel ez a lexikon nem vagy mas polaritassal tartalmazza a doménre
jellemzd véleményt kifejezd szavakat. Az automatikus modszerek képesek meg-
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hatarozni a domén jellemzdit, igy ezekkel a modszerekkel 1étrehozott lexikonok
a hibak 10%-os csokkenését eredményezték.
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