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RESUMO

O envelhecimento populacional é um fendmeno mundial e tem ocorrido de forma
mais rapida entre os paises em desenvolvimento. O intenso processo de reducdo dos
niveis de fecundidade, combinado com a queda da mortalidade, vém determinando
mudancas significativas na estrutura etaria dos paises, caracterizada por um aumento
progressivo e acentuado da populacdo adulta e principalmente idosa (Carvalho & Garcia,
2003; Camarano et al, 2004).

Com o tema envelhecimento cada vez mais presente nas noticias e estudos pelo
mundo, o presente trabalho tem o objetivo de estudar fatores relacionados aos idosos
responsaveis pelo domicilio na Area Metropolitana de Brasilia (AMB).

Para alcancar o objetivo proposto foram utilizados os dados do Censo Demografico

de 2010 e estimado modelos de regressao logistica.

Os resultados evidenciam que idosos do sexo masculino, com ensino superior
completo, vidvos, sem deficiéncia mental/intelectual e com idade entre 60 e 69 anos, tém
maiores chances de serem os responsaveis pelo domicilio na Area Metropolitana de
Brasilia. Com esse trabalho o governo podera ter um maior conhecimento do perfil dos
seus idosos e assim planejar melhor politicas publicas a fim de proporcionar melhorias
nas areas de salde, lazer e seguranca a todos de forma igual e digna. Afinal, todos

envelhecem um pouco a cada dia que passa.

Palavras-chave: Envelhecimento, AMB, idoso responsével.
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ABSTRACT

Population aging is a global phenomenon and has occurred more quickly among
developing countries. The intense process of reduction of fertility levels , combined with
the decrease in mortality, have caused significant changes in the age structure of
countries, characterized by an increase in the adult population and elderly (Carvalho &
Garcia , 2003; Camarano et al , 2004). This paper aims to study factors related to elderly
household heads in Brasilia Metropolitan Area (AMB). We used data from the 2010
Census and estimated logistic regression models. The results show that elderly males,
with higher education, widowers, without mental / intellectual disabilities and aged
between 60 and 69 years are more likely to be the head of household in the AMB. With
this work the government may have a greater knowledge of the profile of their elderly
population and thus plan better public policies to provide improvements in health, leisure

and security to all equally and dignified. After all, all ages a bit with each passing day.

Keywords: population aging, Brasilia Metropolitan Area (AMB), household heads.
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1. INTRODUCAO E JUSTIFICATIVA

O envelhecimento populacional é um fendmeno mundial e tem ocorrido de forma
mais rapida entre os paises em desenvolvimento. O intenso processo de reducdo dos
niveis de fecundidade, combinado com a queda da mortalidade, vém determinando
mudancas significativas na estrutura etaria dos paises, caracterizada por um aumento
progressivo e acentuado da populacdo adulta e principalmente idosa’ (Carvalho & Garcia,
2003; Camarano et al, 2004).

Estimativas da ONU mostram que a populacdo idosa no mundo ira triplicar nos
proximos 40 anos. A Europa é o continente com maior nimero de pessoas com 60 anos
ou mais no mundo. Para o Japdo, as mesmas estimativas indicam que em 2050 havera
tantos trabalhadores quanto idosos ja aposentados (United Nations, 2011).
Particularmente, o Brasil esta entre as sociedades que envelhece mais rapidamente no
mundo. Segundo Gomes (2010), nos Gltimos 70 anos, o nimero absoluto de pessoas com
60 anos e mais aumentou doze vezes. Dados do IBGE mostram que, em 1940 foram
recenseados 1,7 milhdes de idosos no Brasil e, em 2010, 20,5 milhdes. A participacéo
relativa dessa populacdo que era de 5,1%, em 1970, passou para 8,6%, em 2000 e,
segundo o Ultimo Censo, ja representa 10,8% da populacdo total. Para 2050, estima-se
que essa proporc¢éo seja de aproximadamente 30% (United Nations, 2011).

Conforme Anselmi (2010), esse envelhecimento acelerado forca os governos de
todos os paises a repensarem num modelo de sociedade ideal para essa hova populacao.
N&o sé em termos sociais, culturais, mas também econémicos, ja que 0s idosos estdo se
tornando maioria em muitos paises e ja deixaram de ser, ha muito tempo, apenas 0s
“avos” para se tornarem também provedores de muitos lares. A autora destaca ainda que

os idosos tém se tornado cada vez mais economicamente ativos e socialmente atuantes.

Conhecer as caracteristicas relacionadas a esses idosos, especialmente daqueles
chefes dos domicilios, tem sido o foco de muitos estudos demograficos e pesquisas

académicas.

! A Politica Nacional do Idoso (PNI), Lei n° 8. 842, de 4 de janeiro de 1994, e o estatuto do Idoso, Lei n° 10.741, de
1° de outubro de 2003, define ldoso pessoas com 60 anos ou mais. Ja a Organizacdo Mundial da Satde (OMS)
(2002) define o idoso a partir da idade cronoldgica, portanto, idosa é aquela pessoa com 60 anos ou mais, em paises
em desenvolvimento e com 65 anos ou mais em paises desenvolvidos.



Camargos et al (2007) fizeram um estudo sobre a relacdo entre renda e morar
sozinho para idosos paulistanos no ano de 2000 utilizando a base de dados do Projeto
Sabe (Saude, Bem-estar e Envelhecimento na Ameérica Latina e Caribe), e concluiram

que as probabilidades de o idoso morar sozinho crescem a medida que aumenta a renda.

Franca et al (2008), com o objetivo de identificar os determinantes da condi¢éo do
idoso morar sozinho no estado do Rio Grande do Norte, utilizando os dados do Censo
Demografico 2000, mostraram que idosos homens, sem nenhuma das paralisias
permanentes consideradas, que moram em municipios com menor populagdo, com idades
mais avangadas, branco, com maior escolaridade, que moram em domicilios com menos

comodos e que séo solteiros tém maior chance de morar sozinho.

O trabalho de Longo et al (2012) teve como objetivo identificar uma situacdo de
vulnerabilidade espacial considerando a concentracédo de idosos e a oferta dos servicos de
salde, principalmente servicos de salde preventiva, utilizando a andlise de
interdependéncia espacial (LISA). A hipétese por tras desse estudo é que as regibes
carentes de uma oferta basica de servicos de salude podem representar um risco maior
para a populacdo idosa, principalmente para aqueles que moram sozinhos. Os dados do
Censo Demogréfico 2010 e de outras fontes de informacdo para saude para o estado de
Minas Gerais foram utilizados nesse estudo e confirmaram a hipdtese de que as regides
carentes de uma oferta basica de servicos de salde podem representar um risco maior
para a populacdo idosa, principalmente para aqueles que moram sozinhos. Nesse caso, a
“independéncia” de morar sozinho pode ser, na verdade, um indicativo de

vulnerabilidade.

Paulo et al (2008) investigaram a relacdo entre renda e arranjo domiciliar do
idoso. Nesse estudo, realizou-se uma andlise descritiva dos arranjos familiares dos idosos
utilizando os dados da Pesquisa Nacional por Amostra de Domicilios (PNAD) em 1985,
1995 e 2005 e investigou-se o impacto do Beneficio da Prestacdo Continuada (BPC)
sobre os arranjos domiciliares dos idosos utilizando os dados da PNAD em 2002 e 2004.
A proposta do trabalho foi verificar se o recebimento do BPC impulsionaria os idosos a
morarem sozinhos ou se, devido a situacdo de pobreza na qual se inserem esses
individuos, a nova renda do idoso provocaria a permanéncia (ou mesmo maior atracéo)
de familiares em torno desse idoso. O estudo concluiu que, para o caso brasileiro, o

recebimento do BPC aumentou a probabilidade de o idoso morar sozinho.



Apesar dos estudos mencionados acima terem como foco os domicilios
unipessoais, se faz muito importante estudar os novos arranjos familiares dos idosos
brasileiros, sejam eles unipessoais ou ndo, uma vez que projeces populacionais apontam
que em alguns anos a proporcao de idosos ira ultrapassar a de jovens, causando assim

mudancgas significativas nas estruturas familiares.

Tendo em vista 0 processo de envelhecimento da populacéo residente na Capital
Federal, acompanhado de uma série de mudangas socioecondmicas, comportamentais e
culturais (Franca et al, 2008), esse trabalho contribuird ndo sO6 para um maior
conhecimento do perfil dos seus idosos, como também para que o governo possa planejar
melhor politicas pablicas a fim de proporcionar melhorias nas areas de salde, lazer e
seguranca a todos de forma igual e digna. Afinal, todos envelhecem um pouco a cada dia

que passa.



2. OBJETIVOS

2.1.

2.2.

GERAL:

Analisar os fatores relacionados com os idosos responsaveis pelos domicilios
na Area Metropolitana de Brasilia (AMB).

ESPECIFICOS:

Descrever a populacdo idosa da AMB, segundo variaveis demogréficas,

socioecondmicas e de condicdes de saude;
Estudar e aplicar o modelo de regressdo logistica;

Identificar variaveis que mais contribuem para o idoso ser o responsavel pelo

domicilio.



3. MATERIAL E METODOS

Para atender 0s objetivos propostos foram utilizados os dados do Censo 2010.
Primeiramente foi feita uma selecdo de variaveis do Censo, posteriormente uma analise
descritiva dos dados. Apds essa etapa, foi aplicada a técnica de regressao logistica binaria
mdaltipla utilizando o pacote estatistico SPSS para estudar a relacdo das varidveis em
estudo com o fato do idoso ser o responsével pelo domicilio.

Todas as analises aqui propostas tiveram como foco a Area Metropolitana de
Brasilia (AMB). Segundo Vasconcelos (2010), devido a relacdo cotidiana estreita e
intensa entre a populacgdo residente nos municipios adjacentes ao Distrito Federal com a
area central da Capital Federal, torna-se necessario considerar no planejamento da cidade
e nos estudos demogréficos e socioecondmicos toda a &rea denominada Area
Metropolitana de Brasilia (AMB), constituida pelo DF, com todas as suas Regifes
Administrativas, e dez municipios goianos limitrofes: Aguas Lindas de Goias, Cidade
Ocidental, Cristalina, Formosa, Luziania, Novo Gama, Padre Bernardo, Planaltina, Santo

Antbnio do Descoberto e Valparaiso de Goias.

3.1. FONTE DE DADOS: CENSO DEMOGRAFICO 2010

3.1.1. O QUE E O CENSO

O Censo Demogréafico € uma pesquisa realizada pelo Instituto Brasileiro de
Geografia e Estatistica (IBGE) a cada dez anos. O primeiro Censo brasileiro em 1872 e
recebeu 0 nome de Recenseamento da Populacdo do Império do Brasil. O mais recente

foi 0 X1l Censo Demografico, realizado em 2010.

O Censo Demografico representa um grande retrato em extensdo e profundidade
da populagdo brasileira e das suas caracteristicas socioecondémicas e, a0 mesmo tempo, €
a base sobre a qual devera se assentar todo o planejamento publico e privado da proxima
década. A partir das informacgdes censitarias pode-se tracar um perfil completo da
populacéo residente no Brasil e as caracteristicas de seus domicilios (Hakkert, 1996).



Segundo o IBGE, entre as principais utilizagdes dos resultados censitarios estdo as
de:

1. Acompanhar o crescimento, a distribuicdo geografica e a evolucdo de outras

caracteristicas da populacéo ao longo do tempo;

2. ldentificar areas de investimentos prioritarios em salde, educacdo, habitacéo,
saneamento basico, transporte, energia, programas de assisténcia a infancia e a velhice,

possibilitando a avaliagdo e revisao da alocacao de recursos publico e privado;

3. Selecionar locais que necessitam de programas de estimulo ao crescimento

econdmico e desenvolvimento social;

4. Fornecer as referéncias para as projecdes populacionais com base nas quais o
Tribunal de Contas da Unido define as cotas do Fundo de Participacao dos Estados e do

Fundo de Participacao dos Municipios;

5. Fornecer as referéncias para as projecfes populacionais com base nas quais é
definida a representacdo politica do Pais: o nimero de deputados federal, estadual e

vereadores de cada estado e municipio;

6. Fornecer parametros para conhecer e analisar o perfil da mao de obra em nivel
municipal, informacdo esta de grande importancia para organizacGes sindical,

profissional e de classe, assim como para decisdes de investimentos do setor privado;

7. Fornecer parametros para selecionar locais para a instalacdo de fabricas,

shopping centers, escolas, creches, cinemas, restaurantes, etc.;

8. Fundamentar diagndsticos e reivindicaces pelos cidaddos, de maior atencdo
dos governos estadual ou municipal para problemas local e especifico, como de

insuficiéncia das redes de agua e esgoto, de atendimento médico ou escolar, etc.; e

9. Subsidiar as comunidades académicas e técnico-cientificas em seus estudos e

projetos.



3.1.2. METODOLOGIA DA COLETA DE DADOS DO CENSO

De acordo com o IBGE, a coleta de dados para o Censo inicia-se em uma data
estipulada, e essa data serda a mesma em todos os censos. Serdo visitados todos os
domicilios do pais e qualquer morador capaz de responder as perguntas do questionario

respondera ao recenseador por todos os demais moradores daquele domicilio.

Devido a extensdo continental do Brasil, ndo € possivel aplicar um questionério
extenso em todos os domicilios do pais, pois isso envolveria custos e prazos grandes,

sendo assim, a opcao viavel é utilizar dois tipos de questionarios:

 um questionario grande, para ser aplicado em uma amostra de domicilios (e cada

um de seus moradores), chamado de questionario da amostra; e

* um questionario pequeno, para ser aplicado aos domicilios (e cada um de seus

moradores) ndo selecionados para a amostra, chamado de questionario basico.

O conjunto Amostra provém dos dados dos questionarios da amostra. Esse
conjunto contém caracteristicas mais detalhadas da populacdo, essas informacgdes serdo
devidamente ponderadas para fornecer estimativas para a populacdo como um todo. O

plano amostral do Censo baseia-se na técnica de amostragem complexa.

Ja o conjunto Universo provém dos dados dos dois questionarios, uma vez que
todas as perguntas do questionario basico estdo contidas no questionario da amostra, de
forma que essas variaveis comuns sdo investigadas censitariamente, ou seja, para todos
os domicilios e pessoas. Isto permite a juncdo dos registros dos dois tipos de
questionarios formando o conjunto Universo, ou seja, informacdes basicas para o

conjunto da populacéo recenseada.

O banco de dados utilizado neste trabalho tem como base os dados oriundos do
conjunto Amostra para os domicilios particulares permanentes do Distrito Federal e dos

dez municipios que formam a AMB.



3.2. VARIAVEIS SELECIONADAS

A principal variavel deste estudo ¢ “responsavel pelo domicilio”. Ela é uma
variavel binaria, pois pode assumir os valores “sim” (Sucesso) ou “ndo” (fracasso),

atribuindo-se os valores 1 e 0, respectivamente.

Outras variaveis deste estudo sdo: nivel de instrucdo, sexo, idade, cor ou raga,
estado civil, condicbes de salde e regibes da AMB. Estas variaveis estdo assim

categorizadas:

e Nivel de instrucdo: Sem instrucdo e fundamental incompleto; Fundamental
completo e médio incompleto; Médio completo e superior incompleto; Superior
completo; e Nao determinado.

e Sexo: Homem e Mulher.
e Idade: de 60 a 69 anos, de 70 a 79 anos e 80 ou mais anos.
e Cor ou raca: Branca, Preta e Parda.

e Estado civil: Casado(a); Desquitado(a), separado(a) judicialmente ou

divorciado(a); Viuvo(a); e Solteiro(a).

e Variaveis de condicdes de saude: (1) Dificuldades em enxergar, (2) Dificuldades
em ouvir, (3) Dificuldades em caminhar e (4) Deficiéncia mental. As variaveis
(1), (2) e (3) estdo assim categorizadas: Sim (alguma dificuldade, grande
dificuldade ou ndo consegue de modo algum), e Nao (nenhuma dificuldade); e a

variavel (4) esta categorizada em Sim e Néo.

e Regido da AMB: Foram considerados quatro grupos de localidades de residéncia
segundo estratos de renda. O Distrito Federa foi dividido em trés regides: Regido
1 - localidades com renda domiciliar média elevada (Plano Piloto,
Sudoeste/Octogonal, Lago Norte e Lago Sul); Regido 2 — localidades com renda
domiciliar media intermediaria (Cruzeiro, Candangoléndia, Nucleo Bandeirante,
Guara, Gama, Taguatinga, Aguas Claras, Vicente Pires, Riacho Fundo | e S&o
Sebastido); Regido 3 — localidades com renda domiciliar média baixa (Brazlandia,

Ceiléndia, Itapod, Planaltina, Santa Maria, Recanto das Emas, Riacho Fundo I,
8



Samambaia e areas rurais). O quarto grupo de localidades é formado pelos dez
municipios goianos, cuja renda domiciliar média ¢ ainda inferior aquela da Regido
3 do DF, segundo o Censo de 2010.

33. ANALISE DE REGRESSAO

A analise de regressdo € uma técnica estatistica utilizada quando o interesse é
verificar se duas ou mais variaveis estdo relacionadas de alguma forma. Esta técnica é
muito utilizada em diversos problemas nas areas médica, bioldgica, industrial, quimica

entre outras.

Esta relacdo pode ser analisada como um processo. Nesse processo, os valores
de X;,X,,...,X, sdo chamados de variaveis de entrada ou regressoras (inputs) e Y de
Variavel de saida ou resposta (output). (Neter et al, 1985; Myers, 1990; Montgomery &
Peck, 1992).

Processo

E— f(X1, ’Xn) > Y
(relagao) {saida)
X, —

(entrada)
Figura 1 Representacéo do processo de regressdo

Modelos de regressdo sdo modelos matematicos que relacionam o comportamento
de uma variavel Y com outra varidvel X, esse tipo de modelagem ajuda a entender como

determinadas variaveis influenciam outra variavel.

Se o interesse esta na relagdo de apenas uma varidvel de entrada com a variavel
resposta, 0 caso pode ser representado por uma regressdo linear simples. Mas se o
objetivo € relacionar a variavel resposta com mais de uma variavel regressora, a regressao
linear multipla é utilizada. (Neter et al, 1985; Myers, 1990; Montgomery & Peck, 1992).

A funcdo de regressdo linear é dada por: Y; = By + Bix; + &, i = 1,2,...,n

onde Y; € a variavel dependente; x;, a variavel independente; S, € $; sS40 0s parametros



desconhecidos, chamados de coeficientes de regresséo; e &;, 0 erro (residuo) inerente a

analise estatistica.

Caso a variavel resposta seja uma varidvel categorica, ou seja, a varidvel apresenta
como possiveis realizacdes uma qualidade (ou atributo) e ndo mais uma mensuracao,
o0 modelo de regressao logistica passa a ser mais apropriado. (Neter et al, 1985; Myers,
1990; Montgomery & Peck, 1992).

3.3.1. REGRESSAO LOGISTICA

O modelo de regresséo logistico é utilizado quando a varidvel resposta é qualitativa
com dois possiveis resultados, também chamada de varidvel dummy (indicadora,

dicotdbmica ou binéria). Dessa forma, a varidvel sera assim representada:
Y; = 1, avariavel possui o atributo a ser estudado e
Y; = 0, avaridvel ndo possui o atributo a ser estudado.
Sera considerado “sucesso” quando Y; = 1 e considerado “fracasso” quando ¥; = 0.
Considerando o modelo de regressao linear simples:
Y; = By + P1x; + &,ondeY; € {0,1}.
Assumindo que E (g;) = 0, tem-se que
E(Y) = By + Pix;. (1

A variavel respostaY tem distribuicdo Bernoulli (1, m), com probabilidade de

sucesso P(Y; = 1) = m; ede fracasso P(Y; = 0) = 1 - m;. Desta forma
E)=m (2)
E a variancia de Y; é dada por
Var (V) = m(1- m;)
Igualando (1) e (2), tem-se

E) = m = By + Bix;.
10



Essa igualdade viola as suposi¢oes do modelo linear. De fato,

i) Os erros ndao sdo normais, pois:

ou seja

Yi=1=>¢=1-F— bx

Y =0=>¢=0-f— Bix;
Assim ndo faz sentido assumir a normalidade dos erros.
ii) N&o homogeneidade da variancia.
A variancia de Y; é dada por

Var (Y;) = E[(Y; - EX))?] = (1- m)?m; + (0- m)*(1 — m;)
Var (V) = mi(1 — m) = (Bo+ Brxp) (1 — Bo — B1xp),
entdo a variancia de Y; depende de x;, e consequentemente, ndo é constante.
E a variancia do erro é:
Var (¢;) = Var (Y; — w;) = Var (Y;)

Portanto, os residuos sdo heterocedasticos.

iii) Restricdo para a resposta média E (Y;). Como a resposta média é obtida em
probabilidades temos que 0 < E (Y;) =m; = By + Bix; < 1. Entretanto, esta restri¢cdo
¢ inapropriada para resposta em um modelo linear, que assume valores no
intervalo (—oo, o). (Neter et al, 1985; Myers, 1990; Montgomery & Peck, 1992).

Quando a variével resposta é binéria, a forma da funcdo resposta sera curvilinea com
o formato sigmoidal, ou seja, a fungdo resposta tem a forma de S e tem assintotas em 0 e
1. Uma forma de resolver esse problema é utilizar a distribuig&o logistica, dando origem

ao modelo de regresséo logistica.
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As qualidades do modelo de regressdo logistica estdo no fato de seus resultados
poderem ser explicados em termos de probabilidades e a possivel interpretacdo para o0s
parametros estimados, além do que, sob o ponto de vista matematico, uma funcéo de

distribuicéo logistica é flexivel e facil de ser usada (Machado, 2010).

A expressdo do modelo logistico simples é dada por

E(Y) = m = exp (Bo + B1x:)

= T+ exp (Bo + Fux) 3)

Ou de forma equivalente

E(Y) =[1+exp (=Bo + Bix)]™*

Uma propriedade importante ¢ que a funcdo logistica pode ser linearizada.
Denotando E (Y;) por ;, pois, quando a variavel resposta é binaria, a resposta média ¢ a
probabilidade. Fazendo a transformacgéo:

;' =In ( il > 4)

1—7Ti

;' = Po+ Bix; (5)

Essa transformacédo é denominada transformacdo logit da probabilidade ;.

A razéo ﬁ na transformacédo logit é chamada de odds (chance). A funcédo resposta
-y

transformada é chamada de funcdo resposta logit e, ;" é chamada de resposta média

logit. Na funcdo resposta logit, tanto 7;" quanto x; estdo definidos no intervalo de — a

00,

Os parametros do modelo de regressdo logistica simples sdo estimados pelo método

da méxima verossimilhanca.

Considerando que P(Y; = 1) = m; e P(Y; = 0) = 1- m;, e que a distribuicdo de

probabilidade de Bernoulli é dada por:
fi() = m/i(1— m)t Y, v, =01i=12.,n

Como as observacdes Y; sdo independentes, a densidade conjunta é dada por:
12



gYy, ... Yy) = ﬁfi(yi) = ﬁnfim— )t Y

i:
Aplicando o logaritmo, tem-se:

n

Ing(¥y,..,Y,) = Z [Yi In (1 fini)] + iln(l - ;)

=1

Sabendo-se que E(Y;) = m; para uma variavel binaria e da expressdo (3), tem-se

que:
1—m = [(A+exp (Bo+ Bix)]™

Além disso, considerando (4) e (5), a funcéo de verossimilhanca é dada por:

nL(Bo.B) = ) Yi(Bo+ fox)— ) Inl1+ exp (Bo+ fuxd]  (6)
i=1 i=1

No entanto, ndo existe uma solucdo analitica para os valores S, e 8, que maximizam
a funcdo de verossimilhanca (6). E preciso recorrer a métodos numéricos para encontrar

as estimativas de maxima verossimilhanca de f, e f3;.

Encontradas as estimativas de 3, e f8;, devem-se substituir os valores na equagéo (3)
para encontrar os valores ajustados. Dessa forma, o valor ajustado para o i-ésimo valor é

dado por:

_ _exp (Bo + Bixi)
1+exp (Bo + Pix)

i
E a funcgdo resposta ajustada é dada por:

exp (Bo + 1)
1+exp (Bo + P1x)

Usando a transformacéo logit (4), a fungdo resposta ajustada é dada por:

' = Bo+ Bix (7)

13



onde,

ﬁ’=ln( ﬁ ) 8)

1 -7
Considerando o valor da funcdo resposta ajustada em (7) em x = x;, tem-se que
#'(x;) = Bo + Bix; 9)
Eemx = x; + 1, tem-se que
#'(xj+1) = Po+ Bu(x; + 1) (10)
A diferenga entre os dois valores é dada por:
De acordo com (8), a expressao (9) é o logaritmo da chance (odds) estimada quando
x = x; e e denominado por In(chance;). Da mesma forma, (10) é o logaritmo da
chance (odds) estimada quando x = x; + 1, e € denominada por In(chance,). Assim, a
diferenca é dada por:

chancez) N
P 1

In(chance,) — In(chance,) = ln(
chance;

Aplicando o anti-logaritmo em cada lado da equacéo, vé-se que a razdo das chances

estimadas, denominada de razdo das chances (odds ratio), é dada por:

_ chance,

OR = ——== 3
chance; exp (b1)

Em geral, a raz8o das chances estimadas quando existe uma diferenca de ¢ unidades

em x, é igual a exp (cfy).
Regressdo Logistica Multipla
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O modelo de regressao logistica maltipla, é obtido substituindo-se, na equagéo (3),
Bo + Bix; por fo+ Pix;+ ..+ Bp_1x,-g,0nde, p-1 = ndmero de variaveis

explicativas.

Em termos matriciais tem-se:

[ Bo 1] 1
,81 Xl Xil
- " |x _ | % ; X _| *e
Boxy=| . |\ Xexn=| " [ Xigw =
[ Bp—1. [ Xp—1 L Xi(p-1)

em que
B'X=po+ f1Xi+ ..t Bpo1Xpy
B'Xi= Bot+ p1Xi+ ot Bp1Xip-1)
A funcéo definida pela equacéo (3), pode ser generalizada como:

exp (B'X)
1+ exp (B'X)

E(Y) =
Ou de forma equivalente:
E(Y)=[1+exp (-8'X)]"
A transformacao logit resulta em:

' = B'X

Sejam Y; variaveis aleatérias independentemente distribuidas segundo uma

Bernoulli com valores esperados E (Y;) = m; , a formulagdo do modelo é dada por:

_ exp(B'X)
EY)=m = 1+ exp (B'X)

As variaveis X (preditoras) podem ser quantitativas ou qualitativas representadas por
variaveis indicadoras. Essa flexibilidade torna o modelo de regressdo logistica maltiplo
bastante utilizado em analises estatisticas.

15



A fungdo log-verossimilhanca expressa em (6), pode ser estendida para o modelo

maltiplo, logo, tem-se que
nLB) = ) Y (B'X)— ) In[1+ exp (BX)] (11)
i=1 i=1

Novamente, métodos numéricos devem ser utilizados para encontrar os valores de

Bo+ P1X1+ ..+ Bp_1X,-1 que maximizam (11). As estimativas de maxima

verossimilhanca serdo denotadas por So, By, ..., Bp—1-

A funcdo resposta logistica ajustada e os valores ajustados sao dados por:

exp (B'X)

= -1
Ttexp BX) [1+exp (—B'X)]

T =

__exp (B'X))
1+ exp (B'X);)

= [1+exp (-B'X)]"

i

Inferéncias para o modelo logistico

E interesse em analise de regressdo fazer inferéncias sobre os parametros estimados e
suas relacbes com os valores reais, a fim de se extrair informagcbes a cerca do
comportamento da varidvel de resposta na populacdo e, também, para testar se realmente
as variaveis explicativas gque estdo no modelo sdo significativas. Além do que, procura-se

fazer testes para comprovar a adequabilidade do modelo aos dados. (Pereira, 2006)

Para testar a significancia do modelo, podem ser utilizados trés testes: Teste de Wald
(ou Teste Z), Teste dos Escores e o Teste da Razdo de Verossimilhanca. Serdo

comentados os Testes de Wald e da Razdo de Verossimilhanca.
As hipoteses do Teste de Wald sdo as seguintes:

{HOI ﬁk =0
Hl: Bk * 0

A estatistica do Teste de Wald é:
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2

7 = ('B—kA> ~ x? com 1 grau de liberdade (1 g.1.)
var(Bx)

ou equivalentemente, a estatistica do Teste Z é:

z=—P (0,1)
var (bk)

O célculo do intervalo de confianga para os pardmetros do modelo € feito atraves da

IC: {Bk + za ’var(ﬁk)}

O intervalo encontrado fornece em quanto os valores de cada parametro podem

seguinte férmula:

variar na populacdo. Quando se calcula o intervalo de confianca utilizando e no lugar

de B, tem-se como resultado o intervalo em que pode variar a odds ratio (razdo de

chance) de cada parametro na populacdo (Pereira,2006).

Quando o Teste de Wald nao rejeitar a hipotese nula, recomenda-se utilizar o Teste

da Razdo de Verossimilhanca para testar se realmente o coeficiente ndo é significativo.

O Teste da Razdo de Verossimilhanca é utilizado como um teste para se verificar a

adequabilidade de ajustamento, nele, as hipoteses sdo:

{HO: 0 modelo se ajusta aos dados
H;: 0 modelo nao se ajusta aos dados

A estatistica do Teste da Raz&o de Verossimilhanga é:
G* = —2(Ly — Ly)

onde L, é 0 méaximo do log da funcéo de verossimilhanca quando a hipotese nula é
verdadeira e L; € o0 maximo do log da funcdo de verossimilhanca quando a hipotese
alternativa é verdadeira. Sendo que g2 se aproxima da distribuicdo y? com c graus de
liberdade, onde ¢ é a diferenca entre o numero de parametros definidos para cada

hipétese.
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A estatistica Deviance € uma medida de ajuste do modelo aos dados onde se compara
um modelo mais simples (com menos variaveis explicativas) com um modelo mais
complexo (com mais variaveis explicativas) onde se busca usar o modelo mais simples
(Pereira,2006).

As hipoteses para o teste da Deviance séo:

{HO: 0 modelo 1 se ajusta aos dados
H;: 0 modelo 2 se ajusta aos dados, onde M; ¢ M,

Para o teste de adequabilidade utiliza-se:

observado

G*> =2 Z(observado)ln <W)~ Xg—k

onde k é o nimero de parametros do modelo e g é o nimero de conjuntos de valores

distintos das varidveis explicativas.
O célculo da estatistica G2 para os modelos que estdo sendo comparados é

deviance (M;) = —2 (Ly, — L¢)

deviance (M;) =2 (Ly, — L¢)

onde M, é o modelo 1, com menos variaveis que M, (0 modelo 2) e L, é 0 maximo
do log da funcdo de verossimilhanca para 0 modelo completo (saturado), ou seja, com
todas as variaveis. A estatistica do teste é calculada pela diferenca entre a deviance (M,)
e deviance (M,) (Pereira,2006).

G* = deviance (M;) — deviance (M,)
Se G2 for significativa, utiliza-se 0 modelo 2, caso contrario, utiliza-se 0 modelo 1.

O préximo passo na andlise de regressao é a selecdo de variaveis, que consiste em
escolher um conjunto de varidveis que melhor possam descrever a variavel em estudo.
Um conhecimento prévio das variaveis explicativas contribui para essa sele¢do, no
entanto, nem sempre esse conhecimento é disponivel, sendo assim, para se fazer a selecéo
0s procedimentos mais utilizados sdo o Stepwise Regression, Forward Regression e 0

Backward Regression. Esses métodos sdo 0os mesmos utilizados em regressao linear.
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O procedimento Stepward consiste basicamente em adicionar ou remover variaveis
explicativas do modelo. A cada adi¢do ou retirada de uma variavel cria-se um novo
modelo e para cada novo modelo calcula-se a estatistica Deviance a fim de verificar se o
modelo com a nova variavel inserida possui maior poder de predicdo que o modelo sem
esta variavel. Entdo, as hipdteses do teste sdo:

{Ho:.gk =0
H1: Bk * 0

E a estatistica do teste: G2 = —Pr
var(B)

Como regra de decisdo, ndo entrard no modelo as varidveis explicativas para as quais
se aceita a hipdtese nula do teste, enquanto que, aquelas que tiverem o maior valor de G2

sdo fortes candidatas a entrar no modelo (Pereira,2006).

A cada iteracdo todas as variaveis sdo testadas novamente e podem tanto continuar
quanto sair do modelo. O usual é determinar um valor de corte (tedrico ou tabelado) e,
quando o valor encontrado de G2 for maior que o determinado, a varidvel entrara no
modelo, caso contrario, 0 modelo termina sem nenhuma varidvel explicativa selecionada.
O procedimento acaba quando ndo for mais possivel incluir ou eliminar nenhuma

variavel (Pereira,2006).

O procedimento Forward é idéntico ao Stepward, porém ndo hé retirada de variaveis.
O procedimento inicia-se com um modelo sem nenhuma variavel explicativa e a cada
novo passo uma variavel explicativa é incluida, até que no final todas as varidveis estejam

no modelo e ndo houve retirada de nenhuma durante o processo.

O procedimento Backward é o oposto do Forward, nele o procedimento inicia-se
com o modelo completo e a cada novo passo uma variavel explicativa é analisada e pode

ser retirada.

E importante observar que esses procedimentos pressupdem a existéncia de um
conjunto de variaveis explicativas consideradas “6timas” e ¢ possivel que ndo exista
apenas um conjunto dessas variaveis. O valor de corte determinado ndo possui sentido
estatistico, pois este & sempre fixo para as iteragdes, enquanto que os graus de liberdade

variam de acordo como nUmero de varidveis eu estdo no modelo.
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4. RESULTADOS

4.1. CARACTERISTICAS GERAIS DOS IDOSOS RESIDENTES NA
AREA METROPOLITANA DE BRASILIA

Na amostra do Censo Demografico de 2010 foram coletadas informagdes de
206.283 moradores da AMB, desses, 14.314 eram idosos. Ap0Os a expansdo da amostra,
obteve-se uma populacdo de mais de 3,5 milhGes de pessoas na AMB, desses, 7,2% sao
idosos. Para se ter um melhor conhecimento da distribuigc&o dessa populagdo ao longo do
tempo, pode-se observar suas piramides etarias ilustradas nas FIGURAS 2 a 6. A
piramide de 1970 mostra uma estrutura tipica de populacdo jovem, com elevada
natalidade e uma esperanca média de vida relativamente baixa, o0 mesmo pode ser
observado na piramide de 1980. J& a piramide de 1991 mostra uma pequena queda da
natalidade (visivel pelo estreitamento na base da piramide) e um pequeno aumento na
esperanca de vida. Na piramide do ano 2000 pode-se observar um aumento na esperanca
de vida (alargamento no topo da piramide) e um maior estreitamento da base,
caracterizando a transicdo de uma populagdo jovem para uma populacdo
predominantemente adulta e idosa. Por fim, em 2010, observa-se que a populacdo da
AMB é predominantemente adulta (67,6%), pois sua pirdmide tem o corpo largo, além
disso, nota-se que a proporcao de jovens esta diminuindo, pois o estreitamento na base da
pirdmide é cada vez maior. Devido & continua queda das taxas de mortalidade e de
natalidade, e a crescente expectativa de vida, pode-se notar que hd uma proporcéo grande
de idosos no topo da piramide, o que ndo ocorre nas piramides nos anos anteriores. Pode-
se prever que daqui a algumas décadas a piramide da AMB se assemelhara as piramides

dos paises desenvolvidos.

Vale ressaltar que em 1970 a AMB era composta pelo DF e mais cinco municipios
goianos (Cristalina, Formosa, Luziania, Padre Bernardo e Planaltina). Em 1991 foi
incluido o municipio de Santo Anténio do Descoberto. Por fim, em 2000, as cidades de
Aguas Lindas de Goias, Cidade Ocidental, Novo Gama e Valparaiso de Goias também
foram incluidas na AMB. Muitos desses novos municipios incluidos ao longo dos anos na
AMB sdo resultados de desmembramentos dos municipios ja existentes. Esses

desmembramentos tem como uma das causas a forte migracéo para o DF e entorno.
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IDADES

IDADES

Piramide etaria da AMB - 1970

80 anose mais
75-79 anos
70-74 anos
B5 - 69 anos
60 - 64 anos
55-53anos
50- 54 anos
45-49 anos
40 - 44 anos

IDADES

35-39anos
30- 34 anos
25-29anos
20- 24 anos
15-19anos
10- 14 anos
05-09 anos
00- 04 anos

9,0% 6,0% 3,0% 0,0% 3,0% 6,0%

BHomens MMulheres

Figura 2 Piramide etaria da AMB de 1970
Fonte: Censo Demogréfico 1970 - IBGE

Piramide etaria da AMB - 1980

80 anos e mais
75-7%anos
70-74anos
65 - 69 anos
60 - 64 anos
55-59 anos
50-54 anos
45 - 49 anos
40 - 44 anos
35-39 anos
30-34 anos
25-29anos
20-24 anos
15-19anos
10-14 anos
05-09 anos
00-04 anos

9,0% 5,0% 3,0% 0,0% 3,0% 6,0%

B Homens B Mulheres

Figura 3 Piramide etaria da AMB de 1980
Fonte: Censo Demogréfico 1980 - IBGE

Pirdmide etaria da AMB - 1991

80 anose mais
75-79 anos
70-74 anos
65 - 63 anos
60 - 64 anos
55-58 anos
50-54 anos
45 - 49 anos
40 - 44 anos
35-3% anos
30-34 anos
25-29 anos
20-24 anos
15-19 anos
10-14 anos
05-09 anos

00 - 04 anos.
9,0% 5,0% 3,0% 0,0% 3,0% 6,0%

B Homens W Mulheres

Figura 4 Piramide etaria da AMB de 1991
Fonte: Censo Demogréfico 1991 - IBGE

9,0%

9,0%

9,0%
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Piramide etaria da AMB - 2000

80 anose mais
75-79anos
70-74 anos
65 - 69 anos
60 - 64 anos
55-59 anos
50-54 anos
45-49anos

IDADES

40- 44 anos
35-39 anos
30-34anos
25-29 anos
20-24 anos
15-19anos
10-14anos
05 - 09 anos

00-04 anos
9,0% 6,0% 3,0% 0,0% 3,0% 6,0% 9,0%

mHomens  EMulheres

Figura 5 Piramide etaria da AMB de 2000
Fonte: Censo Demogréfico 2000 - IBGE

Piramide etaria da AMB - 2010

80 anos e mais
75-79anos
70-74anos
65 - 63 anos
60 - 64 anos
55-59 anos
50-54 anos
45 - 49 anos
40-44 anos

IDADES

35-3%9anos
30-34 anos
25-29anos
20-24 anos
15-19anos
10-14 anos
05-09 anos
00-04 anos

9,0% 5,0% 3,0% 0,0% 3,0% 6,0% 9,0%
®Homens M Mulheres

Figura 6 Piramide etaria da AMB de 2010
Fonte: Censo Demogréfico 2010 - IBGE

Segundo dados do ultimo Censo, dentre a populacdo responsavel pelo domicilio,
14% sdo idosos, e dentre os idosos 60% sdo responsaveis pelos domicilios. Esses
nameros mostram que a populagdo idosa representa uma camada importante da
populacdo da AMB, uma vez que a maioria deles sdo os provedores de muitos lares dessa
regido.

Como a populagdo de estudo s&o os idosos, individuos com 60 anos ou mais, é de
grande interesse conhecer a distribuicdo desses idosos de acordo com a principal variavel

desse estudo, responsavel ou ndo pelo domicilio.

Como pode ser visto na TAB. 1, 60% dos idosos da AMB estdo entre a faixa etaria

de 60 a 69 anos, além disso, mais de 10% dos idosos estdo acima dos 80 anos de idade, o
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que reflete que além do envelhecimento populacional, também estd ocorrendo um

aumento da longevidade, uma vez que as pessoas estdo vivendo mais.

Tabela 1 Distribuicdo dos idosos responsaveis pelo domicilio por faixa etaria, sexo, cor ou raga,

nivel de instrucao, estado civil e regido da AMB.

IDOSO RESPONSAVEL PELO DOMICILIO

FAIXA ETARIA SIM NAO TOTAL
60-69 62,70% 37,30% 100,00%
70-79 62,90% 37,10% 100,00%
80+ 49,60% 50,40% 100,00%
SEXO
Homem 73,30% 26,70% 100,00%
Mulher 52,00% 48,00% 100,00%
COR OU RACA
Branca 60,90% 39,10% 100,00%
Preta 62,70% 37,30% 100,00%
Parda 61,70% 38,30% 100,00%
NIVEL DE INSTRUCAO
Sem instrucdo e fundamental incompleto 59,40% 40,60% 100,00%
Fundamental completo e médio incompleto 59,70% 40,30% 100,00%
Médio completo e superior incompleto 62,30% 37,70% 100,00%
Superior completo 69,20% 30,80% 100,00%
N&o determinado 59,10% 40,90% 100,00%
ESTADO CIVIL
Casado(a) 55,20% 44,80% 100,00%
ijgﬁ;}:ﬁgg ou separado(a) judicialmente ou 75.50% 24.50% 100,00%
Vilvo(a) 69,20% 30,80% 100,00%
Solteiro(a) 59,90% 40,10% 100,00%
REGIAO DA AMB
Regido 1 62,60% 37,40% 100,00%
Regido 2 60,90% 39,10% 100,00%
Regido 3 60,50% 39,50% 100,00%
Regido 4 62,50% 37,50% 100,00%
TOTAL - n (%) 8.791 (61,4%) 5.523 (38,6%) 14.314 (100%)

Fonte: IBGE, Censo Demografico 2010.

Como ja mencionado, aproximadamente 62% dos idosos sdo responsaveis pelo
domicilio, essa proporgéo se mantém aparentemente constante na faixa etaria dos 60 aos
79 anos, ja na faixa dos 80 anos ou mais hd uma queda dessa proporc¢ao e passa a ter um
equilibrio entre as proporgoes.
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A maioria dos idosos é mulher. Dos idosos homens, 73,3% sdo responsaveis pelo
domicilio, e das idosas, 52% sé&o responsaveis pelo domicilio.

Observando a distribuicdo por cor ou raca, vé-se que a maioria dos idosos é da cor

branca. Nas trés categorias, mais de 60% dos idosos sdo responsaveis pelo domicilio.

Jé& para a varidvel nivel de instrucdo, observa-se que mais da metade dos idosos nao
possui instrucdo ou possui fundamental incompleto. Das categorias da variavel nivel de
instrucdo, observa-se que em todas a maioria dos idosos é responsavel pelo domicilio.
Destaca-se a categoria superior completo, onde quase 70% dos idosos sdo 0s
responsaveis. Nota-se também que a porcentagem de idosos responsadveis aumenta

conforme cresce o grau de escolaridade do idoso.

Observando a distribuicdo dos idosos por estado civil, vé-se que a maioria dos
idosos é casada seguida pelos vilvos. Dos idosos casados, 75,5% sdo responsaveis pelo

domicilio.

Como observado na TAB. 1, a maioria dos idosos da AMB residem na regido 3,
aquela composta pelas cidades com menor renda média do DF. Em todas as regides, mais
de 60% dos idosos sdo 0s responsaveis pelo domicilio.

Com relacdo as variaveis de condicdes de salde, observa-se que em todos 0s casos,
do total de idosos, a maioria ndo possui dificuldades de enxergar, ouvir, caminhar ou
deficiéncia mental. Em todas as categorias, a maioria dos idosos sdo responsaveis pelo
domicilios, exceto a categoria possuir deficiéncia mental, onde a maioria dos idosos nao

S30 0S responsaveis.
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Tabela 2 Distribuicdo dos idosos responsaveis pelo domicilio por varidveis de condic6es de satde

IDOSO RESPONSAVEL PELO DOMICILIO

VARIAVEIS DE
CONDICOES DE SAUDE
DIFICULDADES EM ENXERGAR

Sim (alguma dificuldade, grande

SIM NAO TOTAL

dificuldade ou néo consegue de 61,6% 38,4% 100,00%
modo algum)

N3o (nenhuma dificuldade) 61,2% 38,8% 100,00%

DIFICULDADES EM OUVIR

Sim (alguma dificuldade, grande

dificuldade ou ndo consegue de 63,1% 36,9% 100,00%
modo algum)

Nao (nenhuma dificuldade) 61,0% 39,0% 100,00%

DIFICULDADES EM CAMINHAR OU SUBIR DEGRAUS

Sim (alguma dificuldade, grande

dificuldade ou ndo consegue de 60,4% 39,6% 100,00%
modo algum)
Nao (nenhuma dificuldade) 61,9% 38,1% 100,00%

DEFICIENCIA MENTAL / INTELECTUAL

Sim 36,1% 63,9% 100,00%
Néao 62,2% 37,8% 100,00%
TOTAL - n (%) 8.791 (61,4%) 5.523 (38,6%) 14.314 (100%)

Fonte: IBGE, Censo Demografico 2010.

4.2. ESTIMACAO DO MODELO

Foi utilizado o software estatistico IBM SPSS Statistics 22.0 para executar o0 modelo
para estimacdo das probabilidades de risco. Todas as variaveis estudadas no trabalho
foram incluidas no modelo.

Para a modelagem foi utilizado o método de Forward, onde o modelo inicia-se sem
nenhuma varidvel explicativa e a cada etapa entra uma variavel explicativa até que o

modelo esteja completo . Na TAB. 3, pode-se observar as variaveis utilizadas na analise e
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suas categorias. A primeira categoria de todas as variaveis € utilizada como categoria de

referéncia.

Tabela 3 Categorias e codificacdo das variaveis que entraram no modelo

Cddigos dos parametros

@ (OINONNC)

Variavel Categorias

Sem instrucdo e fundamental incompleto
Fundamental completo e médio incompleto
Nivel de instrugdo Médio completo e superior incompleto

Superior completo

, O O O o

Néo determinado

Regido 1
. Regiéo 2
Regido da AMB .
Regido 3

Regido 4

Casado

. Desquitado ou separado judicialmente ou Divorciado
Estado Civil ]
Solteiro

P O O Ol P, O O O O B O O o

Vilvo

Branca
Cor ou raga Parda

Preta

60-69
Idade 70-79
80+

P O Ol B O O O kB O O O kB O O O O F» O o

Homem
Mulher

Sexo

o Néo
Deficiéncia em enxergar .
Sim

Néo
Deficiéncia em caminhar ou subir degraus
Sim

o . Néo
Deficiéncia em ouvir .
Sim

Néao

P Ol P O Pk O P O FPr O O Fr O O B O O O B O o O Fr»r O o o o +—» o

Deficiéncia mental / intelectual .
Sim

Na tabela abaixo, TAB. 4, sdo apresentadas as estimativas dos parametros 3, seus
respectivos desvios padrdo, além da Estatistica de Wald para testar a significancia das
variaveis. Tém-se também os valores das odds ratios e seus respectivos intervalos de

confianca.
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Tabela 4 Estimativas e inferéncias das varidveis que entraram no modelo

I.C. para Exp (B) com

Desvio | Estatistica
Variavel Categorias B g.l. | p-valor | Exp(B) 95%
padrdo | de Wald _ _
Inferior | Superior
Sem instrugéo e fundamental
. - - 56,47 4 | <0,0001 - - -
incompleto
Fundamental completo e
0,06 0,06 1,03 1 0,31 1,07 0,94 1,21
) médio incompleto
Nivel de instrucéo . .
Médio completo e superior
. 0,21 0,06 12,60 1 | <0,0001| 1,23 1,10 1,38
incompleto
Superior completo 0,53 0,07 53,69 1 | <0,0001| 1,70 147 1,96
N&o determinado -0,13 0,42 0,10 1 0,76 0,88 0,38 2,00
Regido 1 - - 0,24 3 0,97 - - -
. Regido 2 0,01 0,07 0,01 1 0,90 1,01 0,88 1,16
Regido da AMB
Regido 3 0,01 0,07 0,03 1 0,85 1,01 0,88 1,17
Regido 4 0,03 0,07 0,16 1 0,69 1,03 0,89 1,19
Casado - - 736,90 3 | <0,0001 - - -
Desquitado ou separado
o o . 1,13 0,07 267,93 1 | <0,0001 | 3,08 2,69 3,53
Estado civil judicialmente ou Divorciado
Solteiro 0,47 0,05 76,10 1 | <0,0001 | 1,60 1,44 1,78
Viuavo 1,29 0,05 616,57 1 | <0,0001 | 3,62 3,27 4,00
Branca - - 0,64 2 0,73 - - -
Cor ou raga Parda 0,01 0,04 0,12 1 0,73 1,01 0,94 1,10
Preta 0,06 0,07 0,62 1 0,43 1,06 0,92 1,21
Deficiéncia mental / | Néo - - - - - - - -
intelectual Sim -1,24 0,11 126,41 1 | <0,0001 | 0,29 0,23 0,36
60-69 - - 163,44 2 | <0,0001 - - -
Idade 70-79 -0,10 0,04 5,46 1 0,02 0,90 0,83 0,98
80+ -0,82 0,06 161,07 1 | <0,0001 | 044 0,39 0,50
Deficiéncia em Néo - - - - - - -
enxergar Sim 0,12 0,04 9,72 1 | <0,0001 | 113 1,05 1,22
Néo - - - - - - - -
Deficiéncia em ouvir
Sim 0,09 0,05 3,77 1 0,05 1,10 1,00 1,21
Deficiéncia em Néo - - - - - - - -
caminhar ou subir .
Sim 0,16 0,04 13,81 1 | <0,0001 | 1,18 1,08 1,28
degraus
Homem - - - - - - - -
Sexo
Mulher -1,33 0,04 1.037,78 1 | <0,0001 | 0,26 0,24 0,29
Constante - 0,65 0,08 65,36 1 | <0,0001 | 1,92 - -

Verificando a significancia das variaveis através da Estatistica de Wald, observa-se

gue nas categorias em negrito a hipOtese de que o parametro ndo possui significancia

estatistica ndo é rejeitada, portanto, essas variaveis ndo conseguem explicar a variavel

dependente, ou seja, ndo explicam o fato do idoso ser o responsavel pelo domicilio.
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E interessante observar que na variavel nivel de instrugdo, os idosos com maior grau
de escolaridade tém maiores chances de serem 0s responsaveis pelo domicilio. Quando
comparado a categoria de referéncia (sem instrucdo e fundamental incompleto), a chance
do idoso com superior completo ser o responsavel pelo domicilio é 1,7 vezes a chance do
idoso daquela categoria.

Ao se estudar o estado civil dos idosos, observa-se que os idosos separados ou vilvos
tém maior chance de serem os responsaveis pelo domicilio do que os idosos casados, suas
odds ratios chegam a ser maior que trés nesses casos, ou seja, 0 idoso separado ou Vvilvo
tem 3 vezes a chance do idoso casado de ser o responsavel pelo domicilio.

A medida que o idoso envelhece sua chance de ser o responsavel pelo domicilio
decresce. O idoso com idade entre 60 e 69 anos tem 2,27 vezes a chance do idoso com 80
anos ou mais de ser o responsavel pelo domicilio.

Em relacdo as varidveis de condi¢cdes de saude, observa-se algo interessante: os
idosos com alguma dificuldade em enxergar, ouvir ou caminhar tem maiores chances de
serem os responsaveis pelo domicilio do que os idosos sem dificuldades. Porém o mesmo
ndo ocorre com a varidvel deficiéncia mental/intelectual: o idoso sem esse tipo de
deficiéncia tem 3,44 vezes a chance do idoso com essa deficiéncia de ser o responsavel
pelo domicilio.

Por fim, os idosos homens tém 3,84 vezes a chance das idosas de serem 0s

responsaveis pelos domicilios.

43. AVALIACAO DO MODELO

A estatistica do teste de Hosmer e Lemeshow testa a hipdtese de que os dados
observados sdo significativamente diferentes dos valores previstos pelo modelo. Nesse
estudo a estatistica encontrada foi de 522,281 com 8 graus de liberdade e com
probabilidade aproximadamente zero de se aceitar a hipotese de que existem diferencas
significativas, ou seja, 0 modelo se adequou aos dados, uma vez que os valores preditos
ndo foram significativamente diferentes dos valores observados.

Na TAB. 5 observa-se a relagdo de acertos entre os valores preditos pelo modelo e os

valores observados. O valor de corte para 0 modelo é de 0,5, sendo assim, o0 modelo ¢
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melhor para determinar idosos responsaveis do que idosos ndo responsaveis pelo

domicilio.

Tabela 5 Relacdo de acertos entre valores estimados e preditos nos dados da modelagem

Idoso responsavel pelo

Idoso responsavel pelo o ) Porcentagem
o domicilio previsto
domicilio observado i correta
Né&o Sim
Né&o 2784 2725 50,5
Sim 1365 7388 84,4
Porcentagem global 71,3
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5. CONCLUSOES

Ao se estudar os idosos responsaveis pelos domicilios e suas caracteristicas
sociodemograficas, estudos ja realizados destacam que: com o avancar da idade, diminui
a quantidade de idosos responsaveis pelo domicilio; idosos com algum tipo de doenca
tém menores chances de serem os responsaveis do que aqueles ditos sadios; idosos com
maior grau de escolaridade, o que acarreta muitas vezes em uma renda maior, s&o mais
responsaveis pelo domicilio do que aqueles com baixa escolaridade.

Muitos desses resultados foram observados no presente trabalho. Com o uso da
técnica estatistica de regressdo logistica e o auxilio do software SPSS, conclui-se que
idosos do sexo masculino, com ensino superior completo, vilvos, sem deficiéncia
mental/intelectual e com idade entre 60 e 69 anos, ttm maiores chances de serem 0s
responsaveis pelo domicilio na Area Metropolitana de Brasilia, com base nos dados do
Censo de 2010.

Um resultado observado nesse trabalho e que ndo era esperado € o fato de que idosos
com alguma dificuldade em enxergar, ouvir, caminhar ou subir degraus tém maiores
chances de serem 0s responsaveis pelo domicilio do que idosos sem dificuldades. Essa
conclusdo pode ter sido afetada pelo tamanho da amostra, seria necessario um estudo
aprofundado para obter melhores resultados.

Com esse trabalho o governo poderda ter um melhor conhecimento sobre a
distribuicdo de seus idosos e assim criar politicas publicas para melhor atender essa

populacédo que cada vez mais se torna de suma importancia na sociedade.
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7. ANEXOS

Tabela 62 Composicdo da AMB durante os anos de 1970 a 2010

Anos
Municipios
1970 1980 1991 2000 2010
Distrito Federal X X X X X
Aguas Lindas de Goias X X
Cidade Ocidental X X
Cristalina X X X X X
Formosa X X X X X
Luziania X X X X X
Novo Gama X X
Santo Antonio do Descoberto X X X
Padre Bernardo X X X X X
Planaltina X X X X X
Valparaiso de Goias X X




