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Methoden der Langsschnittanalyse in den Wirt-
schafts- und Sozialwissenschaften

Philipp G. Sandnér Andreas GroRIér

In den Sozialwissenschaften werden Langsschnitstutiufig angewendet, um sozia-
len und 6konomischem Wandel zu beschreiben undridéren. Das Potenzial von
Langsschnittuntersuchungen liegt in der Analyse Veninderungen, Entwicklungen,
zeitlichen Prozessen oder Wandlungsvorgangen, wia&iien fir einen Zeitraum vor-
liegen mussen. Anwendungsmadglichkeiten sind audtem Wirtschaftswissenschaften
und der betriebswirtschaftlichen Forschung gegealerdings wird diese Forschungs-
methodik hier seltener angewendet. Dennoch besltaagsschnittanalysen ein aul3er-
ordentliches Potenzial, weil sie anders als Quaitsktudien wichtige Erkenntnisse
Uber Dynamik, Veranderungen und Wandlungsprozestan konnen und auch Aus-
sagen Uber Kausalitaten zulassen (Rgkrkes 1977, S. 113Baltes/Nesselroadd 979,
S. 23-27Hakim, 2000, S. 124 f.).

In diesem Beitrag soll der grundlegende Ansatz Mamgsschnittuntersuchungen darge-
stellt werden. Die beiden wesentlichen Bestandtiter Langsschnittstudie sind das
Designzur Erhebung der Langsschnittdaten (Abschn. 2) und dliethoden zur Aus-
wertung von Langsschnittdaten (Abschn. 3). Der bei der Binthg gewonnenBaten-
bestanddient als Bindeglied zwischen diesen beiden Komptare Ziel dieser Arbeit
ist, eine systematische Darstellung der vielfaftig@oglichkeiten, eine Langsschnitt-

analyse durchzufuhren, vorzulegen.

1. Der Einsatz von Langsschnittstudien zur Analyse voWeréanderungen

Querschnittsuntersuchungen ,fotografieren* die @éalirklichkeit zu einem bestimm-
ten Zeitpunkt. Damit kdnnen Zusammenhange berestschyieben und aufgedeckt

werden. Allerdings erlauben Langsschnittuntersugeandurch Beriicksichtigung der
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Zeitkomponente weitergehende Zielsetzungen: Siégliohen es, Zustande und Ver-
halten im Zeitablauf zu untersuchen und Wandlunggiage zu erforschen. Erst wenn
Daten Uber ein oder mehrere Untersuchungsobjektenfiidestens zwei Zeitpunkte
vorliegen, kann von Langsschnittuntersuchungen rgeepn werden (vglColeman
1981, S. 7,Menard 1991, S. 5)Baltes/Nesselroad€1979, S. 23-27) nennen als
grundlegende Einsatzmoéglichkeitenvon Langsschnittstudien die Beobachtung bzw.
Begriindung von individuellem Wandel, die Analysen \#usammenhangen in Verhal-
tensanderungen und schliel3lich den Vergleich vedeher individueller Verédnde-
rungsprozesse zur Beobachtung bzw. Begriindung viaréthieden und Ahnlichkei-
ten.

Aufgrund des Einbezugs der Zeitkomponente eignenlsingsschnittdesigns in hohem
MaR zurempirischen Uberpriifung kausaler Hypothesen Langsschnittuntersuchun-
gen vermoégen auch diejenigen kausale Beziehunganaysieren, die — wenn Ursache

und Wirkung zeitlich auseinander fallen — inharergezégerungenaufweisen.

Werden Uber einen Zeitraum mehrere Veranderungefoige betrachtet, kbnnen
SequenzenGegenstand einer Untersuchung sein, was die Amalgg den Vergleich
von Entwicklungsmustern erlaubt (vdllenard 1991, S. 15). Beispielsweise haben
Abbott/Hrycak(1990) auf diese Weise Karrierepfade analysiedt miteinander vergli-
chen.

[Abbildung 1]
Wie Abb. 1verdeutlicht, liegt Langsschnittstudien ein mealfiger Prozess zugrunde.
Zunéchst muss ein Untersuchungsdesign spezifizenden, aus dem ein Datenbestand
hervorgeht, der wiederum die Basis flur verschied@nalyseverfahren bildet. Der
Datenbestand kann als Kopplungspunkt angesehenemerdeil der Bestand dieser
Daten das vorgelagerte Erhebungsdesign mit dergetaderten Datenanalyse verbin-
det. Die konzeptionelle Trennung von Design undeDast erforderlich, weil verschie-
dene Designs die gleiche Datenbeschaffenheit eerekgnnen, z.B. Paneldesign und
retrospektives Design (vgCampbel] 1988, S. 47).

2. Langsschnittdesigns zur Erhebung von Longitudinaldgen

Zur Erzeugung von Langsschnittdaten kdnnen verdehe Langsschnittdesigns ver-
wendet werden. Konzeptionelle Unterschiede zwisctliesen Designs stellfab. 1
anhand wesentlicher Merkmale dar.

[Tabelle 1]



Die verschiedenen Langsschnittdesigns, digédh. 1vergleichend dargestellt wurden,
hangen mit verschiedenen Datenqualitditen und Aeed&réahren zusammen. Diese
Zusammenhange werden schematisctAln. 2 dargestellt und werden nachfolgend
zusammen mit ihren charakteristischen Besonderhb#schrieben.

[Abbildung 2]
Eine simultane Querschnittsstudie (engl. simultaneous cross-sectional study) liegt
vor, wenn eine Querschnittserhebung zu einem enzieitpunkt durchgefuhrt wird,
die so gewonnene Stichprobe aber nach verschieddtarklassen geschichtet werden
kann. Durch vergleichende Analyse der verschiedédmsgruppen kdnnen Verande-
rungen langsschnittanalog untersucht werden fdglmreich 1977, S. 12). Vorteilhaft
ist dieses Design, weil eine Erhebungswelle beeeitseicht, um Untersuchungseinhei-
ten verschiedener Altersklassen zu betrachtenaBddit sich hierbei um keine Langs-

schnittstudie im eigentlichen Sinne.

Trendstudien (engl. repeated cross-sectional study) erfasséndem wiederholten
Einsatz desselben Erhebungsinstruments verschiedetersuchungsobjekte. Damit
handelt es sich um eine Reihe zeitlicher Quershniteil — anders als bei Panelstudien
— zu jeder Erhebungswelle eine neue Stichprobeeseigt wird (vgl.Galtung 1973,
S. 85). Deshalb kann nur die Nettoveranderung (emgl change) auf aggregierter
Ebene betrachtet werden, was z.B. durch Vergleiehrerer Mittelwerte im Zeitablauf
maoglich ist (vgl.Firebaugh 1997, S. 3). Wie diese aggregierte Veranderungnaiydi-
dueller Ebene zustande kommit, ist der Analyse rmagénglich (vglHelmreich 1977,
S. 11). Trendstudien gestatten also den Verglemh Xustdanden zu verschiedenen
Zeitpunkten. Der zeitliche und organisatorischewtarid ist im Vergleich zur nachfol-
gend beschriebenen Paneluntersuchung geringer,beejeder Erhebungswelle neue
Untersuchungseinheiten befragt werden kdénnen uchl auch die Datenauswertung
einfacher gestaltet (vgRuspinj 2002, S. 28). Kausalzusammenhange oder Entwick-
lungsmuster kdnnen hingegen nur ansatzweise uotdrsterden (vglMenard 1991,
S. 27).

[Abbildung 3]
Panelstudien(engl. panel study) betrachten nicht nur versamedZustande, sondern
konnen dariber hinaus die teils gegenlaufigen Bewgen zwischen den Zustanden
analysieren (vglDierkes 1977, S. 127). Dies ist moglich, weil eine Panels diesel-
ben Einheiten mit dem gleichen Erhebungsinstrumeatlerholt untersucht und die in
mehreren Wellen erhobenen Daten miteinander vefkiisigheAbb. 3. Dies erlaubt

Aussagen Uber die Merkmalskonstanz und -verandesumgglner Einheiten und lasst



so eine detaillierte Betrachtung von Verédnderungdera zu. Auch fir die Untersu-
chung kausaler Beziehungen bietet sich ein Pangldas (vgl.Finkel, 1995, S. 1). Als
Panel wird die im Zeitverlauf mehrmals untersucbteiche Gruppe von Untersu-
chungsobjekten bezeichnet (vghzarsfeldRosenberfhielens 1972, S. 253). Weil die
Panelmitglieder Uber einen gewissen Zeitraum hintegjeitet werden, kann es zum
Ausfall von Untersuchungseinheiten kommen, was beisonderes Problem von Pa-
nelstudien darstellt (vglDierkes 1977, S. 129). Besondere Analysemdglichkeiten
ergeben sich durch Verknipfung der Paneldaten eiieven Datenquellen (vgRuspi-

ni, 2002, S. 38 f.).

Bei der Kohortenuntersuchung (engl. cohort study) besteht hinsichtlich derreil-
menden Untersuchungseinheiten eine Restriktion fgkim 2000, S. 115): Untersu-
chungsobjekte bilden dann eine Kohorte, wenn baenhzum gleichen Zeitpunkt ein
bestimmtes Ereignis in ihrer Entwicklung eingetreist, z.B. Existenzbeginn, Borsen-
gang, externer Schock (vdRyder 1968, S. 546). So bilden alle Personen, die il Jah
1960 geboren sind, eine Kohorte, weil das Ereigieis Geburt in diesem Jahr diese
Personengruppe eint. Durch Bezug auf dieses geame&reignis kann die Entwick-
lung als besondere Form der Veranderung betracaieteten.

Dasretrospektive Design(engl. retrospective longitudinal study) ermodlichir Qua-
si-Langsschnittdaten, indem Untersuchungsobjekteergangenen Entwicklungen und
Ereignissen befragt werden (vilakim 2000, S. 120). Weil bereits mit einer einzigen
Erhebungswelléangsschnitdaten flr vergangene Zeitraume betrachtet werdenesd
werden die entstehenden Daten auch als PseudodBtarebezeichnet. Basierend auf
der Erinnerung werden hier rickblickend Daten aes Wergangenheit erhoben.
Nachteilig an diesem Design ist, dass die Quatigit Daten vom Erinnerungs- und
Einschatzungsvermégen der untersuchten Einheite@ingh. Weiterhin konnen kausale
Prozesse nur unzureichend gepruft werden. Daflietbtas retrospektive Design den
Vorteil, Gber die Abfrage von Ereignisketten licke® Lebensverlaufe nachzuzeich-
nen.

Bei der Einzelfallbetrachtung ergeben sich die Daten aus der ,Betrachtung einer
einzelnen UntersuchungseinheiPgtermann1989, S. 3). Dies kdnnen z.B. Personen,
Unternehmen, ganze Branchen oder GesellschaftenSeiielle Daten, wie sie bei der
Einzelfallbetrachtung anfallen, lassen sich mitAreken der Zeitreihenanalyse unter-
suchen (vglKratochwill, 1978, S. 1 f.). Schwerpunkt dieser Analyse ist Hdennen

von Trends und saisonalen Effekten, aber auch vskobtinuitaten (vglWinker, 1997,



S. 50): Die Wertesequenz fiir eine Zeitreihenuntdnsng umfasst eine grof3e Anzahl
von Werten. Eine solche Wertereihe bezieht sicheind# oder sehr wenige Beobach-
tungsobjekte.

Wurde durch die Datenerhebung ein Datenbestandigenso kann eine Vielzahl von
Methoden zur Datenanalyse eingesetzt werden. Je Datenbestand und je nach
Ausrichtung der Forschungsfrage eignen sich vees@me Analysemethoden, von

denen nachfolgend die wichtigsten Verfahren voejisterden sollen.

3. Modelle zur Analyse von Langsschnittdaten

Daten, die mittels Langsschnittdesigns erhoben amurdonnen — bevor sie in den
Analyseprozess eingehen — auf verschiedene Weissformiert werden. Die Umfor-
mung des Datenbestands lasst damit &aebreiterung des Spektrums moglicher

Analyseverfahren zu.

Die Analyse von Langsschnittdaten und das einges@tzalyseverfahren sind von der
Forschungsfrage abhangig: Je nachdem, ob Ereigmigsesucht, kausale Beziehungen
analysiert oder Entwicklungsmuster aufgedeckt weddlen, sind bestimmte Analyse-
ansatze zu wahlen (vdkoldstein 1979, S. 3 f.)Menard (1991, S. 49 ff.) unterscheidet
drei Analyserichtungen, denen verschiedene statistische Modelle geredrden
kénnen. Erstens kdnnen zeitliche Entwicklungsmustwa mit Markov-Modellen, log-
linearen Modellen und Modellen der Ereignisdateha@abeschrieben werden. Zwei-
tens kdnnen zeitliche Reihenfolgen beschrieben everzu deren Untersuchung z.B. die
Sequenzanalyse eingesetzt werden kann, um gandieiifrajektorien zu betrachten.
Drittens kénnen kausale Zusammenhange analysiedewedenn der Verlauf der Zeit
gibt den Messwerten eine eindeutige Reihenfolge@Gkeschehnisse vor (vgkinkel,
1995, S. 22 und 87). So kdnnen die EinflussfaktdiéerVeranderungen und Entwick-

lungen erortert werden.

Veranderungen kénnen mittediskreter oder kontinuierlicher Variablen gemessen
werden, was die Wahl des Analyseverfahrens beastfldbb. 4bietet eine Zusammen-
stellung einiger Verfahren zur Langsschnittdateheea Die aufgefiihrten Methoden
werden nun detailliert vorgestellt, wobei nicht mlais grundlegende Konzept der jewei-
ligen Methode, sondern auch auf die EinsatzmoOgéitbh eingegangen wird. Erst ein
Uberblick tber die zur Verfligung stehenden Methoeenoglicht den angemessenen
Einsatz einzelner Verfahren.

[Abbildung 4]



Die Zeitreihenanalyse (engl. time series analysis) hat nicht nur dag, Zignamische
Phanomene mit Hilfe von zeitlichen Datenreihen dentifizieren und zu beschreiben,
sondern auch zukinftige Werte auf Basis vergangBaéen zu prognostizieren (vgl.
Hartung/Elpelt/Klosenerl998, S. 637). Hierzu wird angenommen, dass digeteines
Wertes durch eine bestimmte Systematik und einé&illgen Fehlerterm (engl. random
noise, white noise) bestimmt wird (vd@dierkes 1977, S. 153Menard 1991, S. 51).
Basierend hierauf versuchen statistische Verfaliea Trennung dieser Bestandteile
(vgl. Freitag, 2003, S. 27 f.). Vorhersagen sind dann durchsEbreiben des systemati-
schen, aber latenten Wertes moglich.

Es kdnnen statistische Methoden eingesetzt werden latente Muster hinter den
tatsachlichen Zeitreihen zu identifizieren. Diegstematischen Muster kdnnen durch
Trends, saisonale Effekte oder eine Kombinationkmidem beschrieben werden (vgl.
Ruspinj 2002, S. 108). Ein Trend stellt ein systematisctierhalten — ob linear oder
nicht — dar, das sich nicht wiederholt und damiteeGGrundrichtung vorgibt. Saisonale
Effekte basieren auf einer periodisch, also inibeaten Zeitabstanden, wiederkehren-
den Systematik. Ein weiterer AnalyseschwerpunkdistAutokorrelation. Hierbei wird
angenommen, dass die H6he des konkreten WertasZsiieeihe nicht willkirlich ist,
sondern unmittelbar von den vorherigen Werten @édreihe abhangt.

[Abbildung 5]
Regressions-, Pfad-und Strukturgleichungsmodelle kdnnen dem explikativen Er-
kenntnisinteresse gerecht werden, da sie die Aadkgsisaler Verknipfungen durch
Betrachtung von Ursache und Wirkung erlauben. Daéet$cheidung von Ursache und
Wirkung wird dabei vorLangsschnidaten erleichtert, weil durch die Messzeitpunkte
eine eindeutige Reihenfolge auf der Zeitachse gayédt (vgl.EngelReinecke 1994,
S. 8). Damit eignen sich Langsschnittdaten fur idiediesem Abschnitt erlauterten
Modelle besonders (vgRogosa 1979, S. 264 f.), weil sie Daten verschiedenet-Zei
punkte simultan analysieren und die bestehendesrt@miporalen Abh&angigkeiten
innerhalb eines Modells untersuchen. Dies erfordeshrere zeitversetzte Messungen
einer Variablen. Grundlage dieser Modellgruppedist Regressionsanalydeegressi-
onsmodelle(engl. regression models) formulieren eine Bezighmwischen mehreren
Variablen und kdnnen damit die Wirkung einer odethnerer unabhangiger Variablen
auf eine abhangige abbilden (viglarkus 1979, S. 46 und 48).

Bei Pfadmodellen (engl. path model) dagegen handelt es sich umimaitder verbun-
dene multiple Regressionsmodelle, die komplexersa@umenhangsstrukturen zwi-
schen Variablen zu untersuchen vermogen. Pfadneoddkhuben dabei die Modellie-



rung mehrstufiger Prozesse und kénnen Quer- undydsahnitteffekte gleichzeitig
berechnen (vglEngelReinecke1994, S. 22). Haufig kdnnen die in den Pfadmodellen
berucksichtigten Variablen aber nicht direkt gereasserden.

Strukturgleichungsmodelle (engl. structural equation model) erméglichenKimzep-
tualisierung von latenten Variablen, die sich eidieekten Beobachtung entziehen und
nur indirekt Gber beobachtbare Indikatorvariablemgssen werden kénnen (viglt-
ban 2004, S. 17Bollen 1989, S. 18). Implizit werden also Messfehlerdigse hypo-
thetischen Konstrukte berlicksichtigt. Die beobaelnt&/ariablen werden dabei auch als
Indikatoren, die hypothetischen Konstrukte als rntge Variablen bezeichnet.
Strukturgleichungsmodelle bilden eine SyntheseRfaganalyse und Faktorenanalyse,
wobei die Faktorenanalyse prinzipiell eine Bindglwon Variablen vornimmt und so
latente Konstrukte konzeptualisiert. Die Besondénen Strukturgleichungsmodellen
liegt im Allgemeinen in der Mdglichkeit, ein komples Geflecht von intertemporalen
kausalen Beziehungen Zu analysieren. Der Hauptzweckon
Strukturgleichungsmodellen bildet das Uberpriifestistischer Hypothesen (ber die
Zusammenhange mehrerer Variablen (Rpgosa 1979, S. 266 f.). Diese Hypothesen
werden auf Basis einer Theorie formuliert und eegebin Modell, das mit der Struktur
in der Realitdt moglichst genau tbereinstimmenealhd mittels Gleichungssystemen
dargestellt wird. Intertemporale Relationen konredsgebildet werden, indem das
Modell nicht nur die strukturellen Beziehungen singeitpunkts wie bei einer
Querschnittsanalyse enthalt, sondern Variablenchiegdener Zeitpunkte innerhalb
eines Modell integriert (vgKline, 1998, S. 261).

Abb. 5azeigt ein Beispiel fur ein Strukturgleichungsmaddhs zwei Messzeitpunkte
derselben Variablen enthalt. Dabei wird ersichtliaiie jeweils zwei Indikatoren eine
latente Variable messen. Diese steht in zeitpumktjieifenden Beziehungen zu ande-
ren latenten Variablen. Strukturgleichungsmodellerden auch als Kausalmodelle
(engl. causal models) oder Kovarianzstrukturanaly@egl covariance structure analy-
sis) bezeichnet.

Latente Wachstumskurvenmodelle(engl. latent growth curve models) kdnnen auf
individueller Basis Veranderungsvorgéange analysieuen bestimmte Muster in einzel-
nen Verdnderungspfaden aufzudecken. Mit diesen Neomd&assen sich differenzierte
Entwicklungen verschiedener Objekte beriicksichtiged somit individuelle Entwick-
lungen wie z.B. Alterungs- oder Lernprozesse besban (vgl.Urban, 2004, S. 19 f.).

Besonderes Analysepotenzial haben diese Modellapvwge mit Strukturgleichungs-



modellen verknupft werden. Dann besteht die Mogkity Verdnderungsmuster in der
zeitlichen Entwicklung latenter Konstrukte zu bebten.

Mit log-linearen Modellenwerden typischerweise Assoziations- und Interaisious-
ter zwischen kategorialen Daten untersucht, wemachst keine kausalen Beziehungen
angenommen werden (vef\grestj 1984, S. 47). Dazu wird eine Kreuztabelle mehrerer
kategorialer Variablen eingesetzt. ,Das allgeméie der log-linearen Analyse ist [...]
darin zu sehen, die Zellhaufigkeiten [...] als Rimk genau der Variablen zu studieren,
welche die (Mobilitdts-)Tabelle aufspannenEngelMeyer, 1996, S. 140) Bei der
Haufigkeitenschatzung werden dann Zeilen-, Spditekie und deren Kombinationen
beriicksichtigt (vgl.Hagenaars 1993, S. 11). Die zur Klassifikation verwendeten
Merkmale spannen die Kreuztabelle auf und sind sdimiunabhangigen Variablen, die
in die Schatzung der Zellhaufigkeit als der abhgeqi Variablen eingehen (vgl.
GloggShockey1988, S. 364). Bdiogit-, Probit- und logistischen Modellenhandelt
es sich um Modifikationen von log-linearen Modell&iese Modelle kdnnen fir die
Langsschnittanalyse eingesetzt werden, indem irerekreuztabelle verschiedene
Variablen ihren Messzeitpunkten gegentbergestadiiden, wasAbb. 5bveranschau-
licht. Die Zeit selbst kann unabhangige Variabla.se

Anders als log-lineare Modelle stellbtarkov -Modelle Daten verschiedener Zeitpunk-
te nicht als Vergleich ,nebeneinander” dar, songeralysieren einen Satz individueller
Wechselvorgénge simultan, indem sie in einer eazigreuztabelle Variablenauspra-
gungen verschiedener Zeitpunkte einander gegertébens(vgl. Menard 1991, S. 52,
Ruspinj 2002, S. 118). Sie wurden speziell fur die Langsitdatenanalyse entwickelt
und kénnen intertemporale Muster individueller \freférungsprozesse abbilden, da sie
die Bewegungen zwischen verschiedenen Zustdndeach&tn. Im einfachsten Fall
wird eine solche Matrix fUr kategoriale Daten zskieten Zeitpunkten generiert, die
dann die Ubergangswahrscheinlichkeiten fur moglizistandswechsel enthalt (vgl.
Plewis 1985, S. 147Markus 1979, S. 8). Bei einer bivariatd&tarkov-Matrix, wie sie

in Abb. 5cskizziert ist, sind Informationen tUber die Merkskanstanz in den diagona-
len Zellen zu finden, wahrend die anderen Zelldormationen tber Zustandsverénde-

rungen enthalten.

Bei der Ereignisdatenanalyse(engl. event history analysis), die auch Lebensdau
Uberlebens-, Uberlebensdauer- oder Zeitdaueranédyssg. survival analysis, analysis
of duration data) genannt wird, werden prinziplgdine Zustande, sondern die Zeit-

punkte von Ereignissen betrachtet (Vlison, 1990, S. 1). Prinzipiell stellen Ereignis-



se die Veranderungen von Zustanden dar und gewsibrieso einen héheren Informa-
tionsgehalt als die Betrachtung von Zustanden,aliaekdiskret sondern kontinuierlich
aufgezeichnete Daten vorliegen (Mghakim 2000, S. 112). Bei der Ereignisdatenanaly-
se handelt es sich um eine Familie statistischefatieen zur Untersuchung von Le-
bensverlaufen (vglyamaguchi1l991, S. 1). Ebenso wie Personen kdnnen auch -Unter
nehmen, Produkte oder Markte solche Lebensverkuffigeisen. Untersuchungsobjekte
wie z.B. Produkte oder Markte durchlaufen ihre djmhen Lebenswege als Trajekto-

rien, die durch aneinander gekettete Phasen ge&ehnet sind (siehAbb. 5d.

Der jeweilige Status wahrend dieser aneinanderitgere Phasen ergibt die abhéngige
Variable (vgl.Petersen1990, S. 260), die somit im kontinuierlichen Zeitauf durch
diskrete Zustande bzw. kategoriale Daten repréaentiwird (vgl. Bloss-
feldHamerléMayer, 1986, S. 18). Die abhangige Variable wie z.B. effease im
Produktlebenszyklus wird dabei von einer Reihe héabgiger kovariierender Variablen
begleitet, z.B. Marktvolumen, Absatzvolumen, Preaisgzitat. Ziel des Analysevor-
gangs stellt es, von diesen unabhangigen begleitexdriablen, auf den Ubergang von
einem Status in einen anderen zu schliel3en Ragkrsen1990, S. 260). Sofern Wahr-
scheinlichkeiten fur die Eintrittszeitpunkte vonsfanden berechnet werden kénnen,
wird die Prognose von Statusibergéngen und damidihersage von Ereignissen und
Phasenzeitdauern mdglich (v@tovelBolan 2004, S. 561 f.). Beispielsweise kdnnen
so die Lebensdauer von technischen Geréaten odefaiunkt von Unternehmensin-

solvenzen bzw. -fusionen untersucht und geschéamien.

Bei der Sequenzanalysdgengl. sequence analysis) wird nicht der spetnisEintritt
von Ereignissen, sondern die komplette Sequensaalslle Abfolge aufeinander fol-
gender Ereignisse analysiert (vgbbott 1995, S. 206 f.). In die Analyse fliel3en nicht
nur die Eintrittszeitpunkte und Zeitdauern aufest@mfolgender Ereignisse, sondern
auch die Reihenfolgen der Ereignisse und die Pwositinerhalb der Ereignissequenzen
ein, was einem hohen Informationsgehalt entspifetit Coleman 1981, S. 185). So
konnen Muster in Ereignissequenzen entdeckt undytehrone Abfolge mit anderen
Untersuchungsobjekten abgeglichen werden. Daméubtl die Sequenzanalyse die
ganzheitliche Betrachtung der Trajektorien von Wsuehungsobjekten (vglSto-
velBolan 2004, S. 562). Insbesondere eignet sich die Sequalyse zur Untersu-
chung von Systemen oder Organisationen @tlvelBolan 2004, S. 562).

Das Prinzip der Sequenzanalyse verkérpert, wiakbh. 5edargestellt, die ,Formulie-

rung” spezifischer Buchstabenfolgen oder Zeichdeketdie den Ereignisketten der



10

Trajektorien entsprechen (vghbbott 1995, S. 211). Wenn jedem Ereignis ein Buch-
stabe zugewiesen wird, entsteht aus einer Eregpuefnz eine Buchstabenfolge (vgl.
FrederikserRotondg 1979, S. 113). Bei der Analyse mehrerer Untersnghobjekte
kénnen anschlieRend Distanzmalie zwischen versciardg@uchstabenfolgen errechnet
werden, die die Ahnlichkeit verschiedener Sequeraegeben (vglRuspinj 2002,

S. 131,Taris, 2000, S. 128 f.). Damit lasst sich etwa eine Hfdksdion verschiedener
Sequenzen erreichen. Sequenzanalysen haben demil \Mtats sie anstatt Momentauf-
nahmen Muster ganzheitlicher Lebensverlaufe untbesu kdnnen (z.B. Entschei-
dungsprozesse in Unternehmen, Entwicklungsprofieyduktionsprozesse, Karriere-
pfade, Marktstrukturen und Konsumentenverhalteh;AgbottHrycak 1990, S. 99 f.).

4. Fazit

Der Beitrag zeigt didoreite Palette mdglicher Designaund Analysemethodenvon
Langsschnittstudien auf und grenzt die verschiedé&ionen voneinander ab. Anders
als Querschnittsstudien untersuchen LangsschuiiéstuEntwicklungen und Verande-
rungen im Zeitablauf. Auch die Untersuchung vonteystischen Veranderungsmus-
tern ist moglich. Letztlich bieten Langsschnittdesi durch ihre inharente zeitliche
Ordnung der Daten eine ideale Basis, um kausalardoenhéange zu untersuchen.
Zunachst bestimmt die spezifische Konfiguration dentiegenden oder zu erhebenden
Langsschnittdaten deBinsatz verschiedener AnalyseverfahrenWeiterhin ist aber
vor allem das Erkenntnisinteresse ein mal3gebli€lagtor, da die Untersuchung von
Veranderungsmustern andere Analysemethoden erfoaderz.B. die Analyse von
Kausalitaten.

Durch dieBerticksichtigung der Dimension Zeit verbreitert sich die Menge an denk-
baren Forschungsfragen. Damit verbunden ist aushtghere Komplexitat der Durch-
fuhrung einer Studie. Erst das Wissen uUber Langssdbsigns und Analyseverfahren
und die Fahigkeit einzelne Konzepte voneinandeugitenzen, ermdéglicht es, aus dem
breiten Inventar an verfigbaren Instrumenten dredén jeweiligen Untersuchungs-

zweck am besten geeignete Methodik auszuwahlen.
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Abb. 1: Forschungsprozess bei Langsschnittstudien
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