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Ozet

Giintimiizde yoksulluk ve yoksunlukla miicadelede devlete énemli rollerin
diistigii refah modellerinin simirlar1  konusundaki tartismalar halen
stirmektedir. Devletin roli ne olmalidir? Refah modeline iliskin uygulamalar
kriz ile karsi karsiya kalabilir mi? Refah devleti uygulamalarinin ve
finansmaninin gerektirdigi yeniden dagitim derecesine sosyoekonomik bir
sinir konulabilir mi? Yoksulluk ve yoksunluk ile miicadele etmek zorunda
kalan dezavantajli gruplara yonelik olarak uygulanan sosyal koruma
programi uygulamalarinda devletin rolii ne olmalidir? Tiim bu sorular sosyal
koruma uygulamalarina iliskin kapsamli bir analiz ¢alismasim
gerektirmektedir. Sosyal devlet ifadesindeki “sosyal” nitelemesinin
sinanmasinda bir 6lgiit olabilecek sosyal koruma harcamalarinin toplumsal
dayanigsmadaki rolii, kamu harcamalar icerisindeki pay1 ve sosyal koruma
programi faydalanicilarinin  sosyal devlete maliyetinin bilinmesi
stirdiiriilebilirlik agisindan biiyiik 6nem arz etmektedir. Calismanin amaci,
farkli ve ¢agdas bir teknik olan yapay zeka degerlendirme tekniklerinden
girdap optimizasyon algoritmasi ile sosyal koruma harcamalarinin
etkinliginin verimliligin 6l¢iilmesi ve optimizasyonunun yorumlanmasidir.
Calisma sonucunda Tirkiye’de yapilan sosyal koruma harcamalarinin
optimizasyon oldugu sonucuna varilmistir.
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Abstract

Today, it has been arguing about the limits of welfare models in which
ongoing discussions are on the fight against poverty and deprivation play an
important role. What should be the role of government? May the
implementations of welfare models face with crisis? Is it possible to set
socioeconomic limits to the level of redistribution which is being set by
welfare state implementations and financing practices? What should be the
role of government about social protection implementations which are being
applied for the disadvantaged groups who forced to fight poverty and
deprivation. All these questions require an comprehensive analytical study
on social protection implementations. The role of social protection
expenditures which can be a criteria to test the meaning of "social" concept
in social state on social solidarity, its level in public social protection
spendings and predictability of beneficiariers' social protection costs to
social state are very important issues to provide sustainability.The aim of
the study is to interpret the optimization and measurement of the efficiency
of the effectiveness of social protection expenditures with the vortex
optimization algorithm from artificial intelligence evaluation techniques
which is a different and contemporary technique. The results of the study on
social protection expenditure in Turkey has concluded that the optimization.

106



https://core.ac.uk/display/155235685?utm_source=pdf&utm_medium=banner&utm_campaign=pdf-decoration-v1

Journal of Accounting, Finance and Auditing Studies 4/2 (2018) 106-125

1. Giris

Sosyal refah modellerinin temelinde muhtag¢ veya gii¢siiz bireylerin korunmasi adina
sosyal devlet ilkesi geregi karsiliksiz yapilan sosyal koruma wuygulamalar
bulunmaktadir. Sosyal koruma programlari ¢ogu kez sosyal yardim ve sosyal hizmetler
araciligiyla uygulanmaktadir. Sosyal koruma uygulamalarinin belirleyici 6zelligi,
yardimlarin faydalanicisi olmak icin prim 6demis olmak zorunlulugu bulunmamasidir.
Primsiz rejime bir 6rnek teskil edebilecek sosyal refah modellerinin en 6nemli araci olan
sosyal koruma uygulamalari, genellikle primli rejimin kapsami disinda kalmis kimsesiz,
muhta¢ durumda olanlar1 daha genel bir bakis agisiyla “dezavantajli gruplar (engelliler,
yashlar, c¢ocuklar, kadinlar ve gelir gilivencesinden yoksun yoksul kesim)”
hedeflemektedir. Sosyal koruma uygulamalari bu yoniiyle toplumsal biitiinlesmeyi

saglama amaci da tasimaktadir.

Bu noktada sosyal koruma programlarina yonelik uygulamalara iliskin sosyal koruma
harcamalarinin maliyetinin tespiti boyutu siirdiiriilebilirlik, kalkinma ve finansman
acisindan biiyik o6nem arz etmektedir. Bu c¢alismanin amaci, sosyal koruma
programlarina yonelik uygulamalari verimli hale getirmek ve stirdiiriilebilirlik saglamak
amaciyla maliyet ve finansman y6netimine dair aksakliklarin belirlenmesi ve sosyal

koruma harcamalarinda etkinlik ve verimlilik i¢in 6neriler sunmaktir.
2. Sosyal Koruma Kavramina iliskin Kavramsal Cerceve

Sosyal korumayi, bireylerin karsilastiklari/karsilasabilecekleri  riskler, gelir
giivencesinden yoksun kalma, calisma kapasitelerini yitirme gibi gelismeler sonucunda
bireylerin karsilasacaklar1 yoksulluk ve gelir giivencesinden yoksun kalma gibi
sorunlara yonelik olarak uygulanan politika ve programlarin tiimii olarak ifade etmek
mumkiindir. Sosyal koruma kapsaminda kategorize edilen programlar iilkelerin
geleneksel bilesenlerinden ve finansal yapilarindan etkilenmektedir. Sosyal hizmet,

sosyal yardim ve isgiicii piyasasina yonelik programlar: kapsamaktadir (ADB, 2012: 1).

Sosyal koruma uygulamalarina yonelik sosyal koruma harcamalarinin izlenmesinde
uluslararasi platformda iki yontem kullanilmaktadir. Bunlardan ilki, Avrupa Birligi
(AB)'nin kullandig1 Esspros, ikincisi ise OECDHata! Yer isareti tanimlanmamis.’nin
kullandig1 Sosyal Harcamalar Veri Tabani (Socx) yontemidir. Bu iki yontem arasindaki

en Onemli fark ise, Socx’in egitim harcamalarini da sosyal koruma harcamalari
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kapsamina almasidir. TiirkiyeHata! Yer isareti tanimlanmamis., Avrupa Birligi
istatistikleriyle uyum acisindan Esspros yontemini kullanarak sosyal koruma verilerini
tretmektedir (Yentiirk ve Yilmaz, 2012:1). Bu anlamda aslinda egitim harcamalarinin
hesaplama disinda birakilmasi yapilacak analizler konusunda eksiklik dogurucu bir
unsur olarak ifade edilebilir. Esspros metodolojisine gore, iliretilen sosyal koruma
istatistiklerinde sosyal koruma harcamasi “cesitli risk ve ihtiya¢larin ytikiinii azaltmak
lizere hanehalkina yapilan ayni ya da nakdi transferler”dir. Esspros yontemi tliretim ile
degil yeniden dagitim ile ilgilidir. Bu yontemde sosyal koruma harcamalari,
yararlanicinin harcanabilir gelirinde bir artisa neden olabilmek iizere saglanan tim
faydalar seklinde tanimlanmaktadir. Esspros metodolojisinde kamu sosyal koruma
harcamalar1 hesaplanirken kamunun “Genel Devlet”’e dahil olan kurumlar1 hesaba

katilmaktadir (Yentiirk ve Yilmaz, 2012:1).

Esspros’dan elde edilecek verilerde ele alinan sosyal korumaya iliskin fayda kalemleri

fonksiyonlarina gore 8 ana baslik altinda siniflandirilmaktadir. Bunlar,

Hastalik/Saghk Hizmetine Yoénelik Uygulamalar: Ucretli saghk izni, tedavi ve saghk

trtnlerine iliskin 6demeleri kapsamaktadir.

Engellilere Yénelik Uygulamalar: EngelliHata! Yer isareti tanimlanmamis. bireylerin
engellerine yonelik olarak uygulanan {rin ve hizmetlere iliskin harcamalan

icermektedir. Diger tedavi hizmetleri bu kapsamin disindadir.

YasliHata! Yer isareti tanimlanmamais. Ayligi: Yashlik aylig1 ve yaslhilara yonelik tiriin ve

hizmetleri icermektedir.

Dul/Yetim Ayligi: vefat eden aile bireyinden geride kalanlara yapilan aylik 6demelere

iliskin harcamalar1 icermektedir.

Aile/CocukHata! Yer isareti tantmlanmamis. Yardimi: hamilelik, dogum ve aile

tiyelerine yonelik destekleri icermektedir.

Issizlik Yardimi: kamu kurumlan tarafindan mesleki egitime iliskin harcamalar

icermektedir.

Konut Yardimi: Hanehalkina yo6nelik olarak konut edinmeye iliskin yardimlar

icermektedir.
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Sosyal Icerme: Bu grupta yer alan yardimlar tam olarak simiflandirilmamstir. Gelir
destegi, tedaviyi de iceren alkol ve madde bagimliligina yonelik rehabilitasyon

hizmetlerini icermektedir!:
3. Calismanin Onemi

Genel anlamda verimlilik, bir isletmenin veya bir 6rgiitiin mal ve hizmet Uretirken
kaynaklarin1 ne kadar iyi kullandigim1 ifade etmek ig¢in kullanilan bir kavramdir.
Kaynaklar1 kullanmanin optimum diizeyini bulmak icin, kullanilan kaynaklar ile
saglanan Urlnler arasinda oransal bir iliskinin kurulmasi gerekir. VerimlilikHata! Yer
isareti tanimlanmamis. kisaca c¢iktilar (mallar, hizmetler) ile bunlarin {iretiminde
kullanilan tretim faktorleri (kaynaklar) arasindaki oransal iliskidir (Mandl, Dierx,
llzkovitz, 2008: 1-9, 2008: 3-9). Verimlilik esas itibariyle, yapilan faaliyetin girdi ve
ciktilarinin sayisal olarak olciilebildigi, 6rnegin maliyetlerin ve sonuglarin (faydalarin)
parasal olarak ifade edilebildigi durumlarda s6z konusu olan bir kavramdir. Bir

faaliyetin “verimli” sayilabilmesi i¢in;
e Ayni girdi ile daha fazla ¢ikt1 saglanmasi,
e Ayni ciktinin daha az girdi ile elde edilmesi,
e (Ciktinin girdi artisindan daha ytiksek diizeyde arttirilmasi gerekir (Arslan, 1-5).

EtkinlikHata! Yer isareti tanimlanmamis. ise, bir isletmenin veya orgiitiin
tanimlanmis amaclarina ve stratejik hedeflerine ulasmak amaciyla gerceklestirdikleri
faaliyetlerin sonucunda, bu ama¢ ve hedeflere ulasma derecesini belirleyen bir
performans boyutudur. Etkinlik hedeflerin ne 6l¢liide basarildigin1 ve bir faaliyetin
planlanan etkisi ile gerceklesen etkisi arasindaki iliskiyi gosterir. Kamu kesiminde mal
ve hizmetlerin tiretimine iliskin verimliligin oOl¢iilmesinde ortaya c¢ikan zorluklar
nedeniyle verimlilikten daha genis olan etkinlik kavraminin kullanimi tercih edilmeye
baslanmistir. Etkinlik verimlilikten farkli olarak daha ¢ok amag ve hedeflerle ilgilidir. Bir
isletmenin amag¢ ve hedeflerine ulasip ulasmadigini veya ulasma derecesini gosterir.
Yani “etkinligin” 6l¢limii 6nceden amag ve hedeflerin belirlenmesi ve daha sonra iiretim
slireci sonucunda gergeklesen durumun s6z konusu amac ve hedeflerle karsilastirilmasi
seklindedir. Bir faaliyetin “etkin” olarak ifade edilebilmesi i¢in, s6z konusu faaliyetin

isletmenin, plan, program, amac¢ ve hedeflerine en iyi derecede yaklasmasi gerekir

L http://ec.europa.eu/eurostat/statistics-explained/index.php/Social_protection_statistics, 2015.
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(Mand], Dierx, Ilzkovitz, 2008: 1-9, 2008: 3-9; EP, 2013: 3-8; Arslan:1-6). TiirkiyeHata!
Yer isareti tanmimlanmamis.’de, 2014 yili o6ncesi donemde sosyal koruma
programlarina ve sosyal koruma harcamalarina iliskin planl bir uygulama bulunmadig:
icin sosyal koruma alaninda etkinlik 6l¢ciimii yapmak miimkiin olmamigstir. 10. Kalkinma
Plani’'nda ve Aile ve Sosyal Politikalar Bakanligi’'nin Faaliyet Raporlarinda o6ncelikli
hedefler baslig1 altinda sosyal korumaya iligkin ifadeler yer almakla birlikte bu ifadelerin
genel ifadeler olmasi ve spesifik planlamalar icermemesi 2014 yili sonrasinda, 2014 yih
etkinliginin Ol¢limiinde bu hedeflerin kullanilabilir olmaktan uzak hedefler haline

gelmesine neden olmaktadir.

VerimlilikHata! Yer isareti tanimlanmamis. ve etkinlik, bir isletmenin basarisin1 ve
performansini, degerlendirmede kullanilan énemli kavramlardir. Verimlilik, etkinlik ve
tutumluluk performans denetiminin (Performance Audit) unsurlarini olusturmaktadir.
Bir isletmenin gercek performansini degerlendirebilmek icin isletmenin durumunun
verimlilik, etkinlik ve tutumluluk agisindan ayr1 ayr1 incelenmesi gerekir. Clinki bu
kavramlar bazen birbirlerinin yerine kullanilmasina ragmen aralarinda énemli farklar

vardir. Bunlar;

e EtkinlikHata! Yer isareti tanimlanmamis. kavrami verimlilik kavramindan

daha genis bir anlam ve icerige sahiptir.

e VerimlilikHata! Yer isareti tammmlanmamis. yalnizca kamu hizmetlerinin
niceliksel birimler cinsinden 6lgiilebildigi yerlerde yararh olurken, buna karsin

etkinlik biitiin kamu hizmetleri i¢in s6z konusudur.

EtkinlikHata! Yer isareti tanimlanmamis. bir kamu hizmet biriminin g¢iktilarim
mimkiin olan ekonomik ve siyasal biitiin yollardan azamilestirmeye calisirken,
verimlilik  etkinligin  baslica  0gelerinden sadece birisi olarak ¢iktilarin
maksimizasyonunu etkinlikle birlikte saglamayir amaglamaktadir (Mandl, Dierx,

llzkovitz, 2008: 1-9; Arslan, 3-9).

Calismamizdan once TiirkiyeHata! Yer isareti tanimlanmamis.’de sosyal koruma
harcamalarinin verimliliginin ve etkinliginin 6l¢limiine iliskin herhangi bir c¢alisma
yapilmamistir. Tiirkiye’de kamunun sundugu hizmetlerin verimlilik 6l¢timiinde siklikla,

kamu hastanelerinde sunulan saglik hizmetlerine odaklanildig1 goériilmektedir.
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TiirkiyeHata! Yer isareti tanimlanmamais.’de sosyal koruma programi uygulamalarinin
hedef kitlesinin ihtiyaglarina cevap vermekten uzak bir yapida ve ¢ogu zaman popiilist
bir anlayisla yiritilmeye calisilmasi sosyal koruma programi uygulamalarinin ve
dolayisiyla, sosyal koruma harcamalarinin etkinliginin 6l¢limiinii, verimliliginin
sorgulanmasini ve denetimini giiclestirmektedir. Calisma, yapay zeka tekniklerinden
girdap optimizasyon algoritmasi araciliiyla sosyal koruma harcamalarinin etkinliginin,

verimliliginin kisaca optimizasyona iliskin 6l¢ciimiiniin yapilmasini amag¢lamaktadir.

4. Calisma Evreni

Calismada T.C. Aile ve Sosyal Politikalar Bakanligi Sosyal Yardimlar Genel Miidurligiine
bagl Balikesir Dursunbey Sosyal Yardimlasma ve Dayanisma Vakfi, Bing6lHata! Yer
isareti tammmlanmamis. SolhanHata! Yer isareti tamimlanmamis. Sosyal
Yardimlasma ve Dayanisma Vakfi ve Kiitahya AltintagsHata! Yer isareti
tanimlanmamis. Sosyal Yardimlagsma ve Dayanisma Vakfinin finansal tablolarinda yer
alan verilerden toplam maliyet fonksiyonu ve birim maliyet fonksiyonu kullanilarak elde
edilen verilerle olusturulmus dezavantajli gruplara iliskin sosyal koruma harcamalarina

iliskin veriler incelenmektedir?.

Vakiflarin takdire bagh olarak yapmis olduklar1 sosyal koruma harcamalar1 kent ve
kirsal olmak tzere iki grupta incelenmektedir. Kent ve kirsalda uygulanan merkezi ve
takdire bagh yardimlardan olusan sosyal koruma harcamalar bir, iki, ti¢, dort ve bes

kisilik ailelere yapilan sosyal koruma harcamalari seklinde gruplandirilmistir.
5. Metodoloji

Amagclar dogrultusunda gilinlimiiz arastirma alanlarindan birisi olan yapay zeka
alanindan faydalanarak alternatif yorumlarda bulunulabilmektedir. Bu amagla
calismada yapay zeka degerlendirme teknikleri alaninda genis uygulama alani bulan

yapay sinir aglarindan yararlanilmistir.

Yapay sinir aglari, dogal sinir hiicrelerinin ¢alisma mekanizmasindan ve daha genel

anlamda beynin c¢alisma fizyolojisinden esinlenerek gelistirilmis bir yapay zeka

> Ayrintili bilgi icin bknz: Prof. Dr. Kamil Biiyiikmirza, Yonetim ve Maliyet Muhasebesi (2014- 19. Baski)
ss: 344-360.
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teknigidir. Yapay sinir aglarinin ortaya c¢ikisinin temelinde, dogal sinir aglarinin ve insan
beyninin en temel pargalar1 olan, hatirlama, diisiinme ve yeni karar verme anlarinda
daha 6nceki deneyimlere basvurma yetenegini saglayan, kendine 6zgi sinir hiicrelerine
iliskin mantik yatmaktadir (Erdem ve Uzun, 2005). Literatiirde Ingilizce artificial neural
networks (ANN) olarak da adlandirilan yapay sinir aglar1 (kisaca YSA), daha teknik
anlamda ele alindiginda agirhikli baglantilar araciligl ile birbirine baglanan islem
elemanlarindan olusan paralel ve dagitilmis bilgi isleme yapilarn olarak da
tanimlanabilmektedir (Ugur ve Kinaci, 2006). Sekil 1 standart bir yapay sinir agi

yapisini, birbirine baglantili islem elemanlari ile gostermektedir.

Sekil 1: Standart Bir Yapay Sinir Ag1

Kaynak: Ugur ve Kinaci, 2006.

Genel anlamda bir yapay sinir ag1 sistemi tecriibelerden yararlanarak 6grenebilen
matematiksel bir yapiya sahiptir. Bu yoniiyle dogal sinir sistemi yapisina benzeyen
yapay sinir aglari, insan beyninin 6zelliklerinden olan 6grenme yolu ile yeni bilgiler
tiiretebilme, yeni bilgiler olusturabilme, kesfedebilme ve 6grenmenin yani sira bilgiler
arasinda iliskiler olusturabilme gibi yetenekleri, herhangi bir yardim almadan otomatik

olarak gerceklestirebilmektedir (Ugur ve Kinaci, 2006).

Gelistirilen yapay sinir ag1 sistemleri genellikle fonksiyon tahmini, optimizasyon, veri /
model siniflandirma, iligkilendirme ve kontrol gibi farkli problem ¢6ziimlerinde
kullanilmaktadir (Basheer ve Hajmeer 2000; Deperlioglu 2001; Elmas 2003;
Yegnanarayana 2006). Yapay sinir aglari, 1943 yilinda McCulloch ve Pitts’in ilk ortaya

attig1 sinir modelinden sonra bir¢cok gelisme gecirmis ve zamanla bir¢ok farkli yapay
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sinir ag1 modeli ve ¢alisma mekanizmalar: ortaya ¢cikmistir (Kése, 2010; McCulloch ve

Pitts, 1990).

Yapay sinir aglari, daha 6nce farklh veriler karsisinda verecegi c¢ikislara gore egitilerek
elde edilmis olan agirlik degerlerini kullanan ve boylece karsilastigl yeni degerler icin
yerinde cikis degerleri verebilen bir hesaplama sistemidir. Bu nedenle elimizdeki
verilerin farkli senaryolarda kullanilmasi sonucunda elde edilebilecek yardim miktarlari
yapay sinir aglari ile hesaplanmis ve esasinda yapilan yardimlarin daha 6l¢iili diizeylere

nasil ¢ekilebilecegi bu sekilde, akilli bir hesaplama sistemiyle gosterilmistir.

Akill1 hesaplama sisteminde yer alan yapay sinir ag1 yapisi (artificial neural Networks:
ANN), girdap optimizasyon algoritmasi (vortex optimization algoritm: VOA) ile egitilmis
ve dgrenme siireci sonunda verilerin analizi yoluna gidilmistir. ifade edilen sistemi daha
iyi anlatabilmek adina asagida yer alan basliklarda yapay sinir aglarina ve kullanilan

optimizasyon algoritmasina iliskin temel 6zelliklere deginilmistir.

Dezavantajli gruplara yonelik sosyal koruma programi uygulamalarina iliskin sosyal
koruma harcamalarinin etkinligi ve verimliliginin dlciilmesinde “Yapay Sinir Ag1 Yapisi
(Artificial Neural Networks: ANN) (Erdem ve Uzun, 2005; Elmas, 2013; Kose, 2010;
Yegnanarayana, 2006) , “Girdap Optimizasyon Algoritmas1 (Vortex Optimization

Algoritm: VOA)” teknigi (Kose ve Arslan, 2015) kullanilmistir.

5.1. Girdap Optimizasyon Algoritmasi (Vortex Optimization Algorithm: VOA)

Kose ve Arslan (2015) tarafindan gelistirilmis olan girdap optimizasyon algoritmasi
(vortex optimization algorithm: VOA), dogal girdap hareketlerinden esinlenilerek
tasarlanip gelistirilmis olan bir yapay zeka tabanh optimizasyon teknigidir. Algoritma,
matematiksel problem ¢6ziim uzayina ilk asamada rastgele birakilan yapay islem
parcaciklarinin optimum ¢6ziimii aramasina dayanmaktadir. Bu noktada, birer girdap
degeri (v = vorticity) bulunan N adet parcacik, verilen bir matematiksel fonksiyon icin
belirli 6n degerler ve ek parametreler esliginde optimum ¢6ziime ulasmaya
calismaktadir. Iteratif sekilde ilerleyen ¢oziim adimlarinda, her par¢acigin sahip oldugu
yeni ¢6zlim degerleri (fitness) degerlendirilmekte ve v degeri ortalamaya gore daha iyi
konumda olan parcgaciklar girdap statiistine terfi etmektedir. Yine her iterasyon sonunda
vorteks olmayan (normal statiide olan) parcaciklarin sayis1 eleme katsayisindan (e)

kiiciik veya esit ise, ilgili parcaciklar yok olmakta ve yerine ayni sayida yeni par¢aciklar
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olusturulmaktadir. Biitiin bu siirecler sirasinda parcaciklarin v degerleri, pozisyonlar:
gibi degerler cesitli sekillerde giincellenmektedir. C6zlim arama stireci, verilen sonlanma

kriteri (standart olarak iterasyon sayisi) saglanincaya kadar devam etmektedir.

Kose ve Arslan tarafindan ifade edildigi izere, miimkiin oldugunca basit matematiksel
esitliklerle kurulan ve doga temelli oldugu kadar evrimsel o6zellikler de iceren
algoritmanin ¢alisma adimlarini asagidaki gibi ifade etmek miimkiindiir (Kése ve Arslan,

2015):

Adim 1. Parcacik sayisim1 (N) belirle; bu N parcacigl ¢6ziim uzayina rastgele dagit. Her bir parcaciga
baslangi¢ girdap degerini (vorticity: v) ata. Eleme katsayisi (e) ve maksimum vorticity (max_v) degerlerini
belirle. Ayrica minimum vorticity (min_v) degerini maksimum vorticity (max_v) degerinin negatif isaretlisi

olarak kabul et.

Adim 2. Baslangi¢ pozisyonlari icin ¢6ziim degeri (fitness) hesapla; en iyi fitness sahip olani bul ve en iyi

fitness degeri elde eden parcacigin v degerlerini asagidaki esitlige gore giincelle:

baslangictaki_en_iyi_pargacik_v_(yeni) = baslangictaki_en_iyi parcacik_v_ (gegerli) + (rastgele_sayr *
baslangigtaki_en_iyi_pargacik_v_(gecerli))

Bu parcacig1 ayni zamanda girdap (vorteks) statiisiine yiikselt; global_en_iyi parcacik say ve degerlerini de

global_en_iyi degerler olarak kabul et.
Adim 3. Asagidaki adimlar1 durma kriterine kadar (6rn. belirli bir iterasyon sayisi) tekrarla:

Adim 3.1. O andaki ortalama fitness degerinden kii¢iik veya esit fitness degerine sahip olan parcaciklari

girdap; digerlerini ise normal statiide kabul et.
Adim 3.2. Biitlin parc¢aciklar icin v degerlerini asagida verilen esitlikle giincelle:
parcacik v_(yeni) = parcacik_v_(gegerli) + (rastgele_say1 * (global_en_iyi_ parcacik_v / parcacik_v_(gegerli)))

Adim 3.3. global_en_iyi_pargacik disinda kalan ve girdap statiisiinde olan biitlin par¢aciklarin v degerlerini

asagidaki esitlige gore giincelle:
parcacik v_(yeni) = rastgele_say1 * parcacik_v_(gecgerli)

Adim 3.4. global_en_iyi_parg¢actk disinda kalan biitiin parcaciklarin pozisyon degerlerini asagidaki esitlikle

giincelle:

parcactk_pozisyon_(yeni) = pargacik_pozisyon_(gecerli) + (rastgele_sayr * (parcacik v_(gegerli) *
(global_en_iyi_parcacik_pozisyon - pargacik_ pozisyon_ (gegerli))))

Eger bu islemler sonucunda gecerli parcacigin fitness degeri, global_en_iyi_fitness degerinden daha iyi
cikarsa, bu parcacig1 global en_iyi pargacik say ve degerlerini de global en_iyi degerler olarak kabul et;

parc¢acigl girdap statiisiine ytkselt.
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Adim 3.5. Eger girdap olmayan pargaciklarin sayisi, e degerinden kiiciik veya esitse, girdap olmayan
biitlin parcaciklari yok et; yerlerine (ayn1 sayida) yeni parcaciklari ¢dziim uzayina rastgele dagit; ardindan

durma kriteri heniiz saglanmiyorsa dongii basia (Adim 3.1.) don.

Adim 4. Optimum ¢6ziim, son global_en_iyi_parcacik ve bu parcaciga ait (global_en_iyi) degerlerdir.

Bu calismada kurulan yapay sinir aginin egitimi / 6grenme siireci i¢in girdap
optimizasyon algoritmas1 (vortex optimization algorithm: VOA) kullanilmistir. Yapay
sinir aglarinin egitiminde siklikla kullanilan back propagation (geri yayilim)
algoritmasinin yerine girdap optimizasyon algoritmasinin tercih edilmesinde,
algoritmanin Turk arastirmacilar tarafindan literatiire yeni kazandirilmis olmasi ve

diger teknige gore cok daha kolay bir matematiksel yap1 sunmasi etkili olmustur.

5.2. Veri Tahmini i¢cin Yapay Zeka Sisteminin Tasarlanmasi

Tasarlanan yapay zeka sistemi, elimizde bulunan verileri temel alarak, esasinda
bireylere hangi miktarlarda yardimlarda bulunulabilecegine dair yorum yapabilmemizi
saglayan bir yaklasim olarak disiinilmustir. Buna gore, yardim miktarlarinin
hesaplanmasinda dikkate alinan, “nakdi”, “saghk”, “kémiir”, “barinma”, “yash”, “engelli”,
“evek” ve “asker” kategorilerindeki veriler, MLP (¢cok katmanli perceptron) modeline
dayali bir yapay sinir aginin girislerini temsil etmekte, yapay sinir aginin ¢ikisinda ise bu
verilere bagl olarak verilebilecek yardim tutarini tahmin eden bir ¢ikis elemani
bulunmaktadir. ifade edildigi iizere, MLP (¢cok katmanli perceptron) modeline dayal
olarak tasarlanan yapay sinir agy, ilgili girislerin alindig1 bir adet giris katmani, dokuz
yapay sinir hiicresinin yer aldigi gizli katman ve bir adet yapay sinir hiicresinin yer
aldign  ¢ikis  katmanindan olusmustur. Verilerin yaris1 girdap optimizasyon
algoritmasinin ¢alistirildig1 6grenme stireciyle yapay sinir aginin egitilmesi, geriye kalan

yarisi ise egitilmis sistemin test edilmesi ve tahmin stireclerini gerceklestirilmesi icin

kullanilmistir (Sekil 2).

Sekil 2: Veri Tahmini i¢in Tasarlanan Yapay Zeka Sistemi
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EEitim slUreci icin: Girdap
O ptimizasyon Algoritmas:

Tahmin sistemi: Yapay Sinir Ag

Yapay zeka sistemine yonelik 6nem arz eden bazi detaylar1 asagidaki gibi aciklayabiliriz

(Calismanin amaclarina ve yapilan veri tahmini islemlerine daha iyi odaklanilmasi adina,

kullanilan tekniklerdeki cesitli teknik detayin belirtilmesine gerek duyulmamistir):

Veri tahmini islemi i¢in merkez birimlerdeki kisilere yonelik elde edilmis olan

toplam 230 adet veri kullanilmistir.

ifade edilen 230 adet veriden 115 tanesi yapay sinir aginin egitilmesi, geriye

kalan 115 tanesi ise test ve tahmin stiregleri icin ayrilmistir.

Giris katmanindaki yapay sinir hiicrelerine verilen girislerden soézel olarak ifade
edilenler, uygun sayisal degerlerle kodlanmistir (Ornegin; Kémiir yardimi “Yok”

icin 0; “Var” i¢in 1 degeri kullanilmasi gibi).

Yine giris katmanindaki diger verilerin ortak nitelikte, y1llik olarak ifade edilmesi
icin, ayllk zaman periyodlar1 halinde verilenler yillik formata cevrilerek

kullanilmistir.

Yapay sinir aginin egitilmesi siireci, girdap optimizasyon algoritmasinin toplam
5000 iterasyonda, yapay sinir hiicrelerinin agirliklarinin optimize edilmesi
seklinde gerceklestirilmistir. Burada, algoritmadaki parcaciklar yapay sinir aginin
agirhiklari ve esik girisi degerlerine karsilik gelen vektorel bir yapida sunulmus ve
eldeki verilerde belli olan ¢ikislarla, sistemin vermis oldugu c¢ikislar, ortalama
kare hatasi1 kapsaminda degerlendirilerek, yapay sinir ag1 agirliklari ve esik girisi
degerlerinin optimize edilmesi gerceklesmistir. Bu siirece iliskin 6rnek ¢alismalar

literatiirde goriilebilmektedir (Abdual-Salam vd., 2010; Braik vd., 2008).
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Gergeklestirilen 6grenme siirecine iliskin egitim amach kullanilan ve tahmin edilen

toplam yardim degerlerine iliskin siire¢ grafigi Sekil 3'de gosterilmistir.

Sekil 3. Egitim Amach Kullanilan ve Tahmin Edilen Toplam Yardim Degerlerine Iliskin
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Yapay zeka sisteminin egitilmesi sonrasinda, test amagl ele alinan giris verilerine karsi

tahmin edilen toplam yardim miktari bilgileri Tablo 1 altinda sunulmustur.

6. Arastirma Bulgulari ve Analiz Sonuglari

Aile ve Sosyal Politikalar Bakanhgl tarafindan vakiflar araciligiyla uygulanan sosyal
koruma programlari, 2022 Sayili Kanun kapsaminda yapilan édemeler, Esi Vefat Etmis
Kadinlara Yonelik Diizenli Nakdi Yardim Programi kapsaminda yapilan dédemeler ve
Muhtac¢ Asker Ailelerine Yonelik Diizenli Nakdi Yardim Programi kapsaminda yapilan
harcamalar kapsarken takdire bagh olarak uygulanan sosyal koruma programlari, aile
yardimlari, egitim yardimlari, gida yardimlari, konuta iliskin yardimlar, saglik yardimi,
yakacak yardimi ve diger ayni yardimlari1 kapsamaktadir. Bu noktada, konut yardimlari
ve saglik yardimlarn takdire bagh yardimlar olmakla birlikte istisnai uygulamalardir.
Takdire bagh yardimlarin tahsisinde karar mercii olan vakif miitevelli heyetlerinin
konut ve saglik yardimlariyla ilgili olarak kararlarinin verilmesinde diger takdire bagh
yardimlarda oldugu kadar tercih araligi bulunmamaktadir. Bu durumun altinda yatan
neden konut ve saglik yardimlarinin kisilerin en 6nemli ihtiyaclar1 olmas1 ve konutu
olmayan ve/veya acil olarak saglik hizmeti almasi gereken bir kisinin bu hizmetten

faydalanamamasi sonucu ortaya ¢cikacak magduriyetinin telafi edilemeyecek boyutlarda
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olabilmesidir. Gerek vakif biitceleri, gerekse barinma ve insan yasami gibi korunan
degerlerin 6nemi acisindan yardimin faydalanicisi belirlenirken gosterilen keskin tavrin
varligl, bu yardim tiplerinin de degerlendirme a¢isindan merkezi yardimlarla birlikte ele
alinmasi secenegini arastirmacilarin 6niine ¢ikarmaktadir. Merkezi yardimlara iliskin
sosyal koruma harcamalar1 ile takdire bagh yardimlara iliskin sosyal koruma
harcamalari arasindaki temel fark, merkezi yardimlarin yerel vakiflarin karari iizerine
tahsisinin yapilmasi ve baglanmasini takiben yillik sosyal incelemeler ya da itiraza
dayali sosyal incelemelerde hak kaybi sonucunu doguran bir durum tespit edilmedigi
stirece faydalanicinin diizenli olarak kesintisiz bir bigimde yardim almasidir. Takdire
bagh yardimlara iliskin sosyal koruma harcamalarinda ise, ihtiya¢ sahibinin her
basvurusunda vakif miitevelli heyetlerince yeniden degerlendirme yapilmaktadir.
Merkezi yardimlara iliskin sosyal koruma harcamalar: ile ilgili olarak faydalaniciya
yapilan 6demenin finansmani merkezi bilitceden saglanmaktadir. Takdire bagh
yardimlara iliskin sosyal koruma harcamalar ile ilgili olarak faydalaniciya yapilan
odemeler, merkezi biitceden aylik olarak vakiflara gonderilen periyodik paylardan
yapilmaktadir. Vakiflara gonderilen periyodik paylarin finansmani da merkezi biitceden
saglanmakla birlikte vakiflarin periyodik paylarin kullaniminda maliyet yonetimine
iliskin calismalar yapmalar1 kaynaklarin etkin kullanimi agisindan biiyiik 6nem arz

etmektedir.

Asagida her li¢ vakfin kentte ve kirsalda bir, iki, lig, dort ve bes kisilik ailelere yonelik
olarak uygulanan sosyal koruma programi uygulamalarina iliskin sosyal koruma
harcamalarinin etkinliginin ve verimliliginin o6lg¢lilmesi amaciyla yapay zeka
tekniklerinden “yapay sinir aglar1” ve “girdap optimizasyon algoritmasi1” kullanilarak
bulunmus Kkisi bas1 optimum sosyal koruma harcamasina iliskin verileri gosteren tablo

yer almaktadir.

Tablo 1: Yapay Zeka Sisteminin Test Amacgh Ele Alinan Giris Verilerine Kars1 Tahmin

Edilen Toplam Sosyal Koruma Harcamalari

TOPLAM
. < I . TOPLAM (Yapay)
NAKDI | SAGLIK | KOMUR3 | BARINMA | YASLI | ENGELLI | EVEK | ASKER
(Hesaplanan) | Zeka

Tahmini)

3 Komiir yardim sayisi (yillik).
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NAKDI | SAGLIK | KOMURS | BARINMA | YASLI | ENGELLI |EVEK |AsKER | TOPLAM TOPLAM
(Hesaplanan) | (Yapay)
1800 |0 2 0 0 0 0 0 1.800 1.768,299
1450 |0 2 0 0 3564 |0 0 2.341 1974328
200 |0 2 0 0 3564 |0 0 1.091 7755863
450 |0 2 0 0 3496 |0 0 1324 1005
0 0 2 0 0 5348 |0 0 1337 854,93
0 0 2 0 1780 |0 0 0 445 572,521
0 0 2 0 0 0 3000 |0 500 410,7506
1200 |0 1 0 0 0 3000 |0 1.700 1425726
0 0 1 0 0 0 0 3000|500 481,6898
300 |0 2 1500 |0 0 3000 |0 2.300 2.218,784
1150 |0 2 0 1780 |0 0 0 1595 1297917
500 |0 2 0 0 0 0 0 500 521,6075
150 |0 2 0 0 0 3000 |0 650 554,5996
300 |0 2 0 1780 |0 0 0 745 761,7548
0 0 2 0 0 0 3000 |0 500 410,7506
300 |0 1 0 0 0 0 0 300 6255388
0 0 1 0 0 3496 |0 0 874 747,3607
300 |0 2 0 1780 |0 0 0 745 761,7548
1950 |0 2 0 0 0 3000 |0 2.450 2.280,788
900 |0 2 800 0 3564 |0 0 2,591 2.257,727
1400 |150 |2 750 1780 |3564 |0 0 3.636 3.198,536
500 |0 2 0 3560 |0 0 0 1390 1254214
0 0 P 0 1780 |5348 |0 0 1782 18524
500 |0 P 0 3560 |0 0 0 1390 1254214
0 2000 |0 0 0 0 0 0 2.000 921,2688
1100 |0 2 0 0 0 3000 |0 1.600 1465643
1250 |0 2 0 0 0 0 0 1250 1240,853
1150 |0 2 0 0 0 0 0 1.150 1144953
3000 [250 |2 0 0 0 3000 |0 3.750 3.751,381
1150 |0 2 0 0 0 0 0 1.150 1144953
500 |0 2 0 0 0 0 0 500 521,6075
200 |0 2 0 1780 |0 0 3000 | 1.145 698,6769
400 |0 2 0 0 0 0 0 400 425,7082
3200 |0 2 850 0 3564 |0 0 4941 4.514,09
1080 300 |2 3400 |0 0 0 0 4.780 4724213
1850 |200 |2 0 0 0 0 0 2.050 2.044,983
1700 |0 2 0 0 0 3000 |0 2.200 2.041,039
1000 |1650 |2 0 0 3496 |0 0 3524 2552477
900 |0 2 0 0 3496|3000 |0 2.274 1,805,186
4050 |0 2 0 0 3564 |0 0 4941 467,711
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NAKDI | SAGLIK | KOMURS | BARINMA | YASLI | ENGELLI |EVEK |AsKER | TOPLAM TOPLAM
(Hesaplanan) | (Yapay)
950 |0 2 0 0 0 0 0 950 953,1546
3300 |0 2 0 0 0 0 0 3.865 3.206,789
1020 |0 2 0 0 0 3000 |0 1.020 1388924
770 |0 2 0 1780 |0 0 0 770 1.058,221
970 |0 2 0 0 0 3000 |0 970 1340974
970 |0 2 0 0 0 3000 |0 970 1340974
3720 [150 |2 500 0 0 0 0 3.720 4461301
200 |0 2 0 0 3496 |0 0 400 957,05
0 0 2 0 0 0 3000 |0 0 410,7506
950 |0 2 0 0 3564 |0 0 950 1494831
900 |0 2 0 0 0 0 0 900 905,2049
1520 |0 2 0 0 0 0 0 1520 1499,781
950 |0 2 2000 |0 0 0 0 950 2.980,268
1050 |0 2 0 0 0 0 0 1.050 1,049,054
500 |0 2 0 0 0 0 0 500 521,6075
470 |0 2 0 0 0 0 0 470 492,8377
2050 |0 2 0 0 0 0 0 2.050 2.008,047
1320 |0 2 0 1748|3564 |0 0 1320 2.250,741
900 |0 2 0 0 0 0 0 900 905,2049
550 |0 2 0 0 0 0 0 550 569,5572
1900 |0 2 0 0 0 0 0 1.900 1864,198
1400 |0 2 0 0 0 0 0 1400 1384,702
1220 |0 P 0 0 0 0 0 1220 1212,083
770 [1100 |2 0 0 0 0 0 770 1304,152
1400 |0 P 0 0 5348 |0 0 1400 2.197,521
1000 |0 2 0 0 0 3000 |0 1.000 1369,744
1400 |0 2 0 0 0 0 0 1400 1384,702
1900 |0 2 0 0 0 0 0 1.900 1,864,198
150|150 |2 0 0 5348 |0 0 150 1,012,689
250 |0 2 1150 |0 0 0 0 250 1447,449
950 |0 2 1900 |0 0 3000 |0 2.850 3.247,552
600 |0 2 0 1696 |0 0 0 600 935,2513
1600 |0 2 0 0 0 3000 |0 1.600 194514
1150 |0 2 10600 |0 3396 |0 0 11.750 124048
2500 |0 2 0 0 0 0 0 2,500 2.439,594
800  [200 |2 0 0 3396 |0 0 1.000 1424361
1450 250 |1 0 1696 |0 0 0 1.700 1.133,283
850 |0 0 0 0 0 0 0 850 921,2688
850 |0 2 0 1696 |0 0 0 850 1,096,818
1550 |0 2 0 1696 |0 0 0 1550 1,549,206
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NAKDI | SAGLIK | KOMURS | BARINMA | YASLI | ENGELLI |EVEK |AsKER | TOPLAM TOPLAM
(Hesaplanan) | (Yapay)

1250 |1050 |2 0 1696 |0 0 0 2.300 2.166,714
2650 |0 2 0 0 3396 |0 0 2.650 3.099,587
1000 |1450 |2 0 1696 |0 0 0 2.450 2.090,15
1900 |0 2 0 1696 |0 0 0 1.900 17754

600 |0 2 0 1696 |5096 |0 0 600 2.133,82
1450 |800 |2 0 0 0 0 0 2.250 2.149,764
1300 |0 2 1500 |0 0 3000 |0 2.800 3.177,777
1400 |0 2 0 1696 |0 0 0 1.400 1452,266
650 |0 2 0 1696 |0 0 0 650 967,5647
4300 |0 2 0 0 0 0 0 4300 4,165,783
2100|1150 |2 0 0 0 0 0 3.250 3,548,952
450 |0 2 3000 |0 0 3000 |0 3.450 3.882,968
2300 |0 2 0 0 3396 |0 0 2.300 2.763,939
2050 |0 2 0 0 0 0 0 2.050 2.008,047
1000 |250 |2 0 0 0 0 0 1250 1155654
1400 |0 2 12250 |0 0 0 0 13.650 13.800,77
1650 |500 |2 0 1696 |0 0 0 2.150 2.123,848
1750 |0 2 0 0 0 0 0 1750 1720,349
2650 |0 2 0 0 0 0 0 2.650 2,583,443
900 [500 |2 0 0 0 0 0 1.400 1183395
700 [300 |2 0 0 0 0 0 1.000 843,2284
2350 |0 2 0 0 0 0 0 2.350 2.295,745
1400 |0 1 0 0 3396 |0 0 1.400 1411,057
2800 |0 P 0 0 3396 |0 0 2.800 3.243,436
1100 |0 P 0 0 0 0 0 1.100 1.097,004
2000 [1.000 |2 0 0 3396 |0 0 3.000 3.712,642
900  [500 |2 0 0 0 0 0 1.400 1183395
2500 |0 2 300 0 0 0 0 2.800 2.743,661
700 |0 2 11000 |0 0 0 0 11.700 11.862,53
800 |0 1 0 0 5096 |0 0 800 1252547

Tablo 1'de SYDV’ler araciligiyla yiriitiilen sosyal koruma
iliskin gerceklesmis veriler yer almaktadir. Tablonun son siitununda ise “yapay sinir ag1”
ve “girdap optimizasyon teknigi” kullanilarak olusturulmus optimum yardim miktarlari

yer almaktadir.

Tablo 1'de yer alan veriler incelendiginde toplam yardim miktarlarinin belirlenmesi
amaciyla toplam maliyet ve birim maliyet fonksiyonu kullanilarak SYDV’ler tarafindan
yapilan sosyal koruma harcamasi verilerinden faydalanilarak yapilan hesaplamalar

sonucunda faydalanicilara tahsis edilen yardimlar incelendiginde faydalanicilar arasinda
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sosyal yardimlara ulasabilme noktasinda ortak bir dengenin baska bir deyisle adaletli
dagilimin kurulamadig1 goériilmektedir. Sosyal koruma programi faydalanicisi kisiler
arasindan sec¢ilmis oldukca benzer sosyoekonomik sartlara sahip kisilerden kimisinin
yardimlara kolay ulastigi ve nispeten daha yiiksek oranda yardimdan faydalandigi
goriliirken kimi faydalanicilarin yardima ulasmada digerleri kadar sansh olmadig1 goze
carpmaktadir. Tablonun son siitununda yer alan yapay zeka degerlendireme teknikleri
ile belirlenmis toplam yardimlara iliskin tutarlar ile gerceklesmis toplam sosyal koruma
harcamalar kiyaslandiginda bazi yardimlarin optimum tutarin oldukca altinda, bazi
yardimlarin ise optimum tutarin oldukga tistiinde oldugu géze ¢arpmaktadir. Optimum
yardim tutarindan elbette sapma olabilir ancak toplam yardim miktar ile yapay zeka
degerlendirme teknikleri kullanilarak belirlenmis optimum yardim miktar1 arasindaki
fark arttikca yardimlarin etkinligi diismektedir. Takdire bagh yardimlar optimum
diizeyden uzaklasmada 6nemli bir paya sahiptir. Bu noktada takdire bagl yardimlardan
olusan sosyal koruma programlarin gozden gecirilerek yeniden yapilandirilmasinin

onemi bir kez daha ortaya ¢ikmaktadir.
Sonuc¢ ve Degerlendirme

Sosyal koruma programlarina yonelik uygulamalar 6nemli maliyet kalemlerini icermesi
nedeniyle rasyonel olarak planlanmasi gereken bir konu haline gelmektedir. Ozellikle,
engelli ve yaslilara yonelik olarak uygulanan uzun dénemli bakim hizmetlerinin (long
term care benefit) list sinirinin belirlenmesindeki zorluk, sosyal koruma programlari ile

ilgili planlamalar a¢isindan biiyiik bir 6nem arz etmektedir.

Gelecekte sosyal koruma programlarina yonelik uygulamalara ihtiya¢ duyabilecek
kisilerin tespiti, hangi tir wuygulamalardan yararlanmalar1 gerektiginin ortaya
koyulabilmesi ve buna yonelik maliyetlerin tespiti, bu alanda finansman kaynaklarinin,
insan kaynaginin, teknoloji ve kurum planlamalarinin yapilabilmesine yonelik olarak
stratejik anlamda biiyiik 6nem arz etmektedir. Niifusun hizla yaslanmasi dezavantajh
gruplar arasinda bulunan yashlarin niifus icindeki payini arttiracaktir. Bu gelismenin
sosyal koruma programlarina yonelik uygulamalara yansimasi ise, sosyal koruma
harcamalarina iliskin maliyetlerin artmasi seklinde gerceklesecektir. Sosyal koruma
programlarina yonelik yapilacak arastirmalar, ileriye doniik ipuclarini icermesi

acisindan oldukca biiyiik bir anlam ifade etmektedir.
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Yapay sinir ag1 ve girdap optimizasyon teknigi kullanilarak hazirlanan modelleme
neticesinde ortaya ¢ikan sonuclar, vakiflara iliskin calisma kapsaminda katilimci gézlem
ve goriismeler aracilifiyla elde edilen sonuglar1 desteklemektedir. Vakiflarin sosyal
koruma harcamalarini ¢oklu bir karar yapisi dahilinde degerlendiren uygulayicilarin
cogu, yapilan goriismelerde takdire bagli yardimlarin objektif kriterlere dayal olarak
yapilmadigini, Biitiinlesik Sosyal Yardim Hizmetleri Bilgi Sistemi, SOYBIS gibi
SYDGM'nin olusturdugu veri altyapilarinin kriter olusturmayi kolaylastirmakla birlikte
net Kkriterler olusturmakta heniliz yetersiz oldugunu ifade etmislerdir. Uygulama
sonucunda ortaya konulan yardimlarda dagitimsal adaletsizlik, bir¢ok faydalanici
gorusiiyle de teyit edilmistir. Yapay sinir ag1 ve girdap optimizasyon teknigi kullanilarak
hazirlanan modelleme, 6ziinde teknik bir calisma dogrultusunda dagitimsal adaleti
gerceklestirme yolunda vakif yoneticileri ile calisanlarina bir fikir verme, alternatif karar
alim siireglerinin varligi konusunda bir farkindalik olusturan, maliyetlerin tespitinde

alternatif bir yontem ortaya atmaktadir.

Gerek bolgesel, gerekse faydalanici sayisi bakimindan hacimsel olarak vakiflar arasinda
ortaya c¢ikan uygulama farkhiliklari, yapay zeka ile degerlendirme tekniklerinin
kullanilmasi durumunda standarda kavusacak, vakiflarin sosyal koruma harcamalarinin
faydalanicilar agisindan adalet algis1 artacak, sirf bu nedenle dahi vakiflarin "agiklama
ve bilgi verme" konusunda harcadiklar1 zaman ile personel mesaisi azalacagindan

hizmet kalitesinin artisina olumlu katkilarda bulunacaktir.

Yapay sinir ag1 ve girdap optimizasyon teknigi kullanilarak olusturulmus bu modelleme
ve benzer modellemelerin bir diger faydasi, sosyal koruma harcamalarinda dengeli bir
yap1l saglamasi dolayisiyla ongoriilebilirligi ve aciklhigi gerek uygulayici, gerekse
faydalanici agisindan saglamasi, bu yonde sosyal biitgeleme asamasinda vakiflara

kaynak aktariminin planlanmasi a¢isindan var olan isleyise deger katmasidir.

Calismanin daha o6nceki bolimlerinde de goriildiigi gibi cinsiyet, yas, medeni durum,
hanehalkinda yasayan fert sayisi, kentte veya kirsalda ikamet etme, merkezi
yardimlardan faydalanma diizeyi gibi bircok faktor sosyal koruma harcamalarini
dogrudan etkilemekte, bununla birlikte vakfin bulundugu cografi bolge, vakfin
bulundugu yerdeki sosyal koruma talebinde bulunan kisi sayisi, sosyal koruma
harcamalarindan faydalanan kisi ve gruplarin sayisal durumu gibi diger etkenler sosyal

koruma harcamalarinin farkli diizeylerde gerceklesmesine, vakiflarin dezavantajh

123



Journal of Accounting, Finance and Auditing Studies 4/2 (2018) 106-125

gruplara yonelik olarak farkli tutum icerisinde olmalarina sebep olabilmektedir. Bu
durum bolgesel farkhiliklari, kentsel/kirsal farkhliklari, yasa ve cinsiyete bagh
farkliliklar1 beraberinde getirmektedir. Calismamizda ele alinan 6rneklemden hareketle
tiim kamusal sosyal koruma programlar: diisiiniildiiglinde sistemin isleyisinde tesadiifi

bir adalet anlayisinin varhigi géze carpmaktadir.

Giintimiiz isletmecilik anlayisi, saglikh bilgi akislarina, dogru kayit ve verilere dayanan,
ongorilebilir ve planlanabilir siirecleri 6nemsemekte, mevcut is akislar1 bu dogrultuda
olusturulmaktadir. Yapay sinir ag1 ve girdap optimizasyon teknigi kullanilarak
olusturulan bu modellemenin, isletmenin alt ve st diizey uygulayic1 paydaslan ile,
faydalanicilar, ticlincii kisiler gibi diger paydaslara yonelik saghkli bilgi tiretebilecek bir

yontem olacagi diisiiniilmektedir.
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